BAB V
IMPLEMENTASI DAN PENGUJIAN

5.1  Implementasi

Implementasi merupakan tahapan dimana algoritma BPNN yang telah
dianalisa dan dirancang pada tahapan sebelumnya, dioperasikan dan diuji

Kinerjanya.

5.1.1 Batasan Implementasi
Berikut ini adalah batasan implementasi pada sistem penerapan metode
Backpropagation Neural Network (BPNN) untuk memprediksi penentuan jurusan

Sistem ini dibangun dengan menggunakan bahasa pemrograman PHP.
Database server yang digunakan pada sistem ini adalah MySQL.
Implementasi sistem ini berbasis web.

Pengguna (user) pada sistem ini adalah administrator dan calon mahasiswa.

AN A o

Data yang digunakan adalah data mahasiswa yang diterima di UIN Suska Riau
tahun 2014 dan 2015.

6. Data mahasiswa yang digunakan yaitu data yang berisi nilai rata-rata rapor
calon mahasiswa selama 5 semeseter (nilai rata-rata Matematika, Bahasa
Indonesia, Bahasa Inggris, Biologi, Fisika dan Kimia), akreditas sekolah dan

jenis sekolah.

AN

Metode yang digunakan dalam memprediksi penentuan jurusan adalah metode
Backpropagation Neural Network (BPNN).

5.1.2 Lingkungan Implementasi

Lingkungan implementasi merupakan komponen-komponen yang
dibutuhkan dalam tahap implementasi pada penelitian ini dibagi menjadi 2 bagian,
yaitu lingkungan perangkat lunak dan lingkungan perangkat keras. Berikut ini
adalah komponen implementasi yang digunakan pada penelitian ini :

1. Perangkat keras (hardware) yang dibutuhkan adalah:



Processor : AMD Dual-Core Processor C60

Memory :Ram 4 GB
Harddisk : 320 GB
2. Perangkat lunak (software) yang dibutuhkan adalah:
Flatform - Windows
Bahasa Pemograman : PHP
DBMS : MySQL
Web server : Apache
Browser : Google Chrome
Tools : Microsoft Visio, xampp

5.2 Implementasi Tampilan Antarmuka

Pengujian sistem dilakukan untuk mengetahui keberhasilan implementasi
pada sistem yang telah dibangun. Berikut ini merupakan hasil pengujian dari

implementasi sistem.

5.2.1 Tampilan Antarmuka Calon Mahasiswa
Implementasi antarmuka ini berisi tampilan sistem untuk hak akses calon
mahasiswa. Pada implementasi ini dijelaskan tampilan sistem yang dapat diakses

oleh calon mahasiswa saja, tampilan sistem tersebut adalah sebagai berikut:

5.2.1.1 Tampilan Halaman Utama

Halaman utama merupakan halaman pertama yang muncul ketika calon
mahasiswa menggunakan sistem. Pada halaman utama ini terdapat informasi dan
tata cara penggunaan sistem. Halaman utama calon mahasiswa dapat dilihat pada
Gambar 5.1:



[ SIPRESAN (Sistem Prediks x

<« € [ localhost/sipresan/indexphp
SIPRESAN (Sistem Prediksi Jurusan)
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# Home

Of Testing

Assalamualaikum Wr Wb

0 el Selamat Datang di Sistem Prediksi Jurusan

Sistem ini akan membantu calon mahasiswa untuk memprediksi penentuan jurusan di UIN Suska Riau dengan
menerapkan metode jaringan syaraf tiruan yaitu Backpropagation Neural Network berdasarkan nilai rata - rata rapor
(Matematika, Bahasa Indonesia, Bahasa Inggris, Biologi, Fisika, Kimia), akreditas sekolah dan asal sekolah.

Disini kamu bisa memprediksi kamu akan di terima pada jurusan apa di UIN SUSKA Riau, untuk melakukan
pengujian silahkan masuk ke menu Testing atau silahkan klik disini
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Gambar 5.1 Tampilan Halaman Utama Calon Mahasiswa

5.2.1.2 Tampilan Menu Testing

Halaman pengujian (testing) merupakan halaman yang berisi form yang
harus diisi oleh calon mahasiswa untuk memprediksi penentuan jurusan. berupa
rata-rata nilai rapot calon mahasiswa (Matematika, Bahasa Indonesia, Bahasa
Inggris, Fisika, Kimia), Akreditasi Sekolah dan Asal Sekolah. Halaman pengujian
dapat dilihat pada Gambar 5.2:

[ SIPRESAN (Sistem Prediks x

€« € [ localhost/sipresan/index,php?modul=uji2
SIPRESAN (Sistem Prediksi Jurusan)

b

# Home
€€ Testing @ Testing

8 Login Page Silahkan masukkan nilai rata - rata rapor dari semster 1 sampai semster 5

Matematika
Bahasa Indonesia

Bahasa Inggris

Biologi
Fisika
Kimia
Akreditasi Sekolah ®) A (Amat Baik)
B (Baik)
C (Cukup)
Asal Sekolah ) SMA
MA
—

Gambar 5.2 Tampilan Menu Testing Calon Mahasiswa
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Setelah calon mahasiswa mengisi formulir yang disediakan, maka calon
mahasiswa dapat menekan tombol submit untuk melihat hasil dari prediksi yang
telah dilakukan. Tampilan hasil dari pengujian yang di lakukan dapat di lihat pada
Gambar 5.3:

[ SIPRESAN (Sistem Prediks x

€« € | [ localhost/sipresan/index.php?modul =uji2&aksi=uji@ux1=7480x2 = 74803 =T4Buxd=TA&x5=T48x6=748x7 = 38x8=1 v =

SIPRESAN (Sistem Prediksi Jurusan)

# Home

8 Login Page Data UJI:

Yo = 1/1+e407145) = 0,01677
Yq = 1/1+e13587%) = 0, 97308
Y, = 1/1+e1.11880) = 0 75373
Y3 = 1/1+e(223478) = 0.00667

Berdasarkan data yang di masukkan maka kamu masuk ke dalam kelas 6

Berdasarkan nilai rata - rata rapor (Matematika, Bahasa Indonesia, Bahasa Inggris, Biologi, Fisika, Kimia),
akreditas sekolah dan asal sekolah maka kamu cocok masuk ke dalam jurusan Teknik Elektro
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Gambar 5.3 Tampilan Hasil Menu Testing Calon Mahasiswa

5.2.2 Tampilan antarmuka administrator

Implementasi antarmuka ini berisi hak akses yang dapat dilakukan oleh
administrator dalam penggunaan sistem, pada antarmuka ini dijelaskan secara
umum akses yang dapat dilakukan oleh administrator. Tampilan antarmuka

tersebut akan dijelaskan dibawah ini.

5.2.2.1 Tampilan Halaman Login
Sebelum memasuki menu utama, administrator terlebih dahulu melewati
menu login. Administrator yang bisa login ialah administrator yang mempunyai

username dan password. Menu login dapat dilihat pada Gambar 5.4 berikut ini
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Gambar 5.4 Tampilan Halaman Login Administrator

5.2.2.2 Tampilan Halaman Utama

Setelah administrator berhasil melakukan login, maka sistem akan
menampilkan halaman utama. Pada halaman utama terdapat cara menggunakan
sistem untuk memprediksi penentuan jurusan menggunakan metode

Backpropagation Neural Network. Menu utama dapat dilihat pada Gambar 5.5:

[E] SIPRESAN (Sistern Prediks x

€« € | [} localhost/sipresan/sistem.php

b
m

SIPRESAN (Sistem Prediksi Jurusan) 2 Irvan -

# Home

(3 Data Master

Assalamualaikum Wr Wb

I Selamat Datang di Sistem Prediksi Penentuan Jurusan

of Tesl
= Sistem ini akan membantu calon mahasiswa untuk memprediksi penentuan jurusan di UIN Suska Riau dengan

menerapkan metode jaringan syaraf tiruan yaitu Backpropagation Neural Network berdasarkan nilai rata - rata rapor
(Matematika, Bahasa Indonesia, Bahasa Inggris, Biologi, Fisika, Kimia), akreditas sekolah dan jurusan waktu di SMA.

Disini kamu sebagai administrator dapat melakukan banyak hal yaitu mengolah Data master seperti (Data user,
Data Input, Data Hidden dan Data Output ) melakukan Training dan melakukan Testing
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Gambar 5.5 Tampilan Halaman Utama Administrator
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5.2.2.3 Tampilan Menu Data User
Menu data user merupakan menu yang berisi data user yang dapat login
kedalam sistem, adapun isi dari menu data user berupa nama, username dan

password. Menu data user dapat dilihat pada Gambar 5.6:

[ SIPRESAN (Sistem Prediks 3

€ - € [[ localhostsipresan/sistem php?modul=user &l =

SIPRESAN (Sistem Prediksi Jurusan) 2 Ivan ~

# Home
(3 Data Master = TabelData User + Tambah Data ~ %
28% pata User 10 | records per page search
2= pata input No Nama Username Password Actions
1 irvan admin admin ﬂ
@ Data Hidden
@ Data Output Showing 1 to 1 of 1 entries
[# Training «—Previous | 1 | Next —
O Testin
g =1 % Y b
W N N y
. —— Ay
: y
| N ‘
. R :
. N L \ ,/]
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Gambar 5.6 Tampilan Menu Data User

Administrator dapat melakukan menambah (Add) data user, merubah
(edit) data user dan hapus (delete) seperti pada Gambar 5.7 , Gambar 5.8 dan
Gambar 5.9:

[ SIPRESAN (Sistem Prediks x

€« € | [ localhost/sipresan/sistem.php?modul=user&aksi=tambah bk

SIPRESAN (Sistem Prediksi Jurusan) 2 Irvan ~

# Home

O Data Master @  Add Data User ;oA x
(£ Training Nama

& Testing Username

Password

= (. -__——-

L € 1 N

Gambar 5.7 Tampilan Add Data User
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[ SIPRESAN (Sistem Prediks x

€« C' | [ localhost/sipresan/sistem.php =user&aksi=edit&id_user=9 oo

SIPRESAN (Sistem Prediksi Jurusan) 2 ivan -

A Home

0 Data Master ©  Edit Data User FAx
& Training Nama  irvan

o Testing Username  admin

Password  admin
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Gambar 5.8 Tampilan Edit Data User

I The page at localhost says: % I

Anda Yakin Akan Menghapus Data ?

Gambar 5.9 Tampilan Delete Data User

5.2.2.4 Tampilan Menu Data Input
Pada menu Data input terdapat data-data mengenai nilai rapor calon

mahasiswa sebagai parameter dalam proses pembelajaran dengan metode BPNN.
Menu data input dapat dilihat pada Gambar 5.10:



[ SIPRESAN (Sistem Prediks x

<« € [ localhost/sipresan/sistem.php?modul=input ¥ =

SIPRESAN (Sistem Prediksi Jurusan) 2 Irvan ¥

# Home
0 Data Master £  Tabel Data Input + AddDatalnput ~ %
28 Data User 10 | records per page Search:
== Data Input Bahasa Bahasa Akreditasi Asal
No Matematika Indonesia Inggris Biologi Fisika Kimia Sekolah Sekolah Kelas Actions
@ pata Hidden 1 84.4 84.4 83.3 87.2 86.4 246 A SMA Pendidikan Matematika
Data Output 2 87 85.2 822 856 86 876 A SMA Pendidikan Matematika
& Training 3 832 86.4 82 832 854 836 A MA Pendidikan Matematika
o Testing 4 92 %2 94 92 89 89 B E Pendidikan Matemailka
3 93 926 93.2 946 938 93.6 A MA Pendidikan Kimia
& 79.04 80.76 79.16 80 76.98 79.18 A SMA Pendidikan Kimia
7 85 87.2 83.6 874 848 86.8 A MA Pendidikan Kimia
8 83 88.2 83.8 88.2 826 872 B B Pendidikan Kimia
a RA a2 ar A a’ s a1 an 2 a ama Teknik Infarmatika A

Gambar 5.10 Tampilan Menu Data Input

Dalam menu data input administrator dapat menambahkan (Add) data
input, merubah (edit) data input. Dan menghapus (delete) data input. Tampilan
tambah data input, edit data input dan hapus data input dapat di lihat pada Gambar
5.11, Gambar 5.12 dan Gambar 5.13:

[ SIPRESAN (Sistem Prediks

€« C [ localhost/sipresan/sistem php?modul=input&aksi=tambah ol =

SIPRESAN (Sistem Prediksi Jurusan) 2 ivan -

# Home

(3 Data Master @ ADD Data input s

@ Training Silahkan masukkan nilai rata - rata rapor dari semster 1 sampai semster §

Matematika ex: 87.65

£f Testing
Bahasa Indonesia ex: 87.65
BahasaInggris  ex 87.65
Biologi  ex 87.65

Fisika ex: 87.65

Kimia ex: 87.65

Akreditasi Sekolah ® A (Amat Baik)
B (Baik)
€ (Cukup)
Asal Sekolah © sva
MA
Jurusan Pendidikan Matematika v v

Gambar 5.11 Tampilan Add Data Input



[ SIPRESAN (Sistem Prediks x

<« € | [ localhost/sipresan/sistem.php?modul=input&aksi=edit&id_input="1 e

sim

03 Data Master @  Edit Data input s

& Training Silahkan masukkan nilai rata - rata rapor dari semster 1 sampai semster 5

Matematika 84.4

of Testing

BahasaIndonesia  84.4

Bahasalnggrs  83.3

Biologi  87.2

Fisika 86.4

Kimia 846

Akreditasi Sekolan ® A (Amat Baik)
B (Baik)
C (Cukup)
Asal Sekolah ® swa
MA

Jurusan  Pendidikan Matematika

Gambar 5.12 Tampilan Edit Data Input

g The page at localhost says:

I Anda Yakin Akan Menghapus Data ? I

Gambar 5.13 Tampilan Delete Data Input

5.2.2.5 Tampilan Menu Data Hidden

Berikut ini merupakan menu data hidden, dimana pada menu ini
menyimpan bobot-bobot awal (hidden layer) yang diperlukan untuk proses
pembelajaran dengan metode BPNN. Menu data hidden dapat dilihat pada
Gambar 5.14:
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[ SIPRESAN (Sistem Prediks x

<« C' | [ localhost/sipresan/sistem.php?modul=hidden ¥ =

SIPRESAN (Sistem Prediksi Jurusan) 2 Irvan ¥

# Home
0 Data Master =  Tabel Data Hidden A x
28 Data User 10 | records per page Search:
== Datanput No vo vi v2 va v4 vs ve V7 va Actions
1 09 03 0.3 06 0.9 03 0.1 04 04
@ Data Hidden
2 02 06 02 07 0.5 02 03 0.1 02
Data Qutput
3 08 0.4 07 0.8 05 0.4 03 0.1 03
@ Training
4 0.6 0.4 0.2 0.2 0.5 0.1 0.2 04 0.4
of Testing
5 02 0.8 0.1 0.8 0.8 02 0.1 04 03
6 0 0 02 02 0 0.1 03 0 03
7 01 02 0.4 0.4 02 02 0.1 0.1 02
& 04 0.2 0.5 0.4 0.1 0.5 0 04 0.3

Showing 1 to 8 of & entries.

Gambar 5.14 Tampilan Menu Data Hidden
Administrator juga dapat melakukan ubah data hidden seperti pada

Gambar 5.15:

<« € [ localhost/sipresan/sistem.php?modul=hidden&aksi=edit&id_hidden=1 4

SIPRESAN (Sistem Prediksi Jurusan) 2 Irvan ¥

# Home
£ Data Master @  EditData Hidden s
& Training Ve |09
o Testing vio|o3

v2 03

va 06

va 09

V5 03

Vé 01

V7 04

Ve 04

Gambar 5.15 Tampilan Edit Data Hidden

5.2.2.6 Tampilan Menu Data Output

Berikut ini merupakan menu Data output, dimana pada menu ini dapat
menyimpan bobot awal dari hidden menuju output yang diperlukan untuk proses
pembelajaran BPNN. Tampilan data output dapat dilihat pada Gambar 5.16:
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[ SIPRESAN (Sistem Prediks x

<« C' | [ localhost/sipresan/sistem.php?modul=output ¥ =

SIPRESAN (Sistem Prediksi Jurusan) 2 Irvan ¥

# Home
C3 Data Master =  Tabel Data Output ~ %
28 Data User 10 | records per page Search:
== Datanput Wy W, W, w; W W W wy W Actions
Yo 0.5 02 02 05 07 0.1 0.1 02 05
@ Data Hidden
A 0.1 0.8 04 05 08 06 03 05 05
@ paa output
s 0 07 05 0.1 08 0.8 05 08 03
@ Training
Ya 0.7 0.5 0.3 09 0.4 0.4 0.2 0.4 0.5

of Testing

Showing 1 to 4 of 4 entries.

« Previous 1 Next —

— 1) 1

Gambar 5.16 Tampilan Menu Data Output
Administrator juga dapat melakukan edit data output seperti pada Gambar

[ SIPRESAN (Sistem Prediks

<« € [ localhost/sipresan/sistem.php?modul=output&:aksi=edit&id_output=1 4

SIPRESAN (Sistem Prediksi Jurusan) 2 Irvan ¥

& Home
£ Data Master @  EditData Output s
& Training wo |05
o Testing w1 |02
w2 02
3 05
4 07
ws 01
we 01
7 02
wes 05

Gambar 5.17 Tampilan Edit Data Output

5.2.2.7 Tampilan Menu Training

Berikut ini merupakan menu pelatihan yaitu proses pelatihan (training)
dengan algoritma BPNN. Pada menu training terdapat formulir pengisian
Maximum epoch dan learning rate yang harus diisikan pengguna sebelum proses
training dimulai. Tampilan menu training dapat dilihat pada Gambar 5.18:
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[ SIPRESAN (Sistem Prediks x

<« C' | [ localhost/sipresan/sistem.php?modul=hitung ¥ =

SIPRESAN (Sistem Prediksi Jurusan) 2 Irvan ¥
# Home

03 Data Master @ Training

[ Training Maximum Epoch

of Testing Leaming Rate

| lnd” Bedl 1N

=  Tabel Data Input

10 ~| records per page Search:
Bahasa Bahasa Akreditasi

No Matematika Indonesia Inggris Biologi Fisika Kimia Sekolah Asal Sekolah Kelas
1 844 844 833 872 864 846 A SMA Pendidikan Matematika
2 87 852 822 856 86 876 A SMA Pendidikan Matematika
3 83.2 88.4 82 83.2 85.4 838 A MA Pendidikan Matematika
4 92 92 94 92 89 89 B SMA Pendidikan Matematika
5 95 926 932 946 938 938 A MA Pendidikan Kimia

Gambar 5.18 tampilan Menu training

5.2.2.8 Tampilan Menu Testing

Menu pengujian (testing) merupakan halaman yang berisi form yang harus
diisi oleh calon mahasiswa untuk memprediksi penentuan jurusan. berupa rata-
rata nilai rapot calon mahasiswa (Matematika, Bahasa Indonesia, Bahasa Inggris,
Fisika, Kimia), Akreditasi Sekolah dan Asal Sekolah. Halaman pengujian dapat

dilihat pada Gambar 5.19:

€« € [ localhost/sipresan/sistem.php?modul =uji | =

SIPRESAN (Sistem Prediksi Jurusan) 2 Irvan -

# Home

(3 Data Master @  Testing

(# Training Silahkan masukkan nilai rata - rata rapor dari semster 1 sampai semster 5

Matematika
of Testing

Bahasa Indonesia

Bahasa Inggris

Biologi
Fisika
Kimia
Akreditasi Sekolah ®) A (Amat Baik)
B (Baik)
C (Cukup)
Asal Sekolah ) SMA
MA
—

Gambar 5.19 Tampilan menu Testing
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5.3 Pengujian

Setelah dilakukan proses implementasi maka dilanjutkan dengan
pengujian dari implementasi yang telah dibuat. Tahap pengujian dilakukan untuk
mengetahui kesesuaian antara hasil implementasi dengan analisa kebutuhan yang
telah ditentukan sebelumnya. Hasil tersebut dapat dilaihat dari output yang

dihasilkan oleh sistem.

5.3.1 Pengujian Sistem (Black Box)

Pengujian dengan menggunakan Black Box yaitu pengujian yang
dilakukan untuk antarmuka perangkat lunak, pengujian ini dilakukan untuk
memperlihatkan bahwa fungsi - fungsi bekerja dengan baik dalam artian

masukkan diterima dengan benar dan keluaran yang dihasilkan benar-benar tepat.

1. Pengujian halaman login

Hasil pengujian black box form login pada sistem prediksi penentuan jurusan
dapat dilihat pada Tabel 5.1 sebagai berikut :

Tabel 5.1 Pengujian halaman Login

Deskripsi | Prosedur Masukan Hasil yang Hasil yang Kesimpulan
pengujian di Harapkan | di Dapatkan

Pengujian | 1. Masukan | Data Data berhasil | Data berhasil | Diterima
halaman username | username di validasi divalidasi
Login dan dan tidak ada tidak ada
dengan password | password instruksi instruksi
prekondisi benar error error
tampilan 2. Klik
layar tombol
Login Login
sistem untuk

memasuka

n data

username

dan

password

untuk

divalidasi

3. Apabila

Username

dan

password

sesuai

dengan
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Deskripsi | Prosedur Masukan Hasil yang Hasil yang Kesimpulan
pengujian di Harapkan | di Dapatkan
database
maka
muncul
halaman
Home
4. Halaman Data Muncul Muncul Diterima
Home username pesan pesan
tidak kosong “Username “Username
muncul dan dan
jika Password Password
tidak tidak
berlaku!” berlaku!”
Data Muncul Muncul Diterima
password pesan pesan
kosong “Username “Username
atau atau
Password password
Anda tidak Anda tidak
berlaku!” berlaku!”
2. Pengujian Menu Data User

Hasil pengujian menu data user sistem prediksi penentuan jurusan dapat
dilihat pada tabel 5.2:
Tabel 5.2 Pengujian Menu Data user

.. | Prosedur Hasil yang H_asilyang .
Deskripsi Penauii Masukan dih K di Kesimpulan
gujian tharapkan | 4 o0
p
Pengujian | Klik menu | Mengisi Data yang Data yang | Diterima
sub menu | tambah data | form diisikan diisikan
data user tambah data | berhasil berhasil
master user disimpan ke | disimpan
Uger database ke
database
Klik icon Data user di | Data Data Diterima
edit ubah dari berhasil berhasil
data diubah diubah
sebelumnya | sesuai yang | sesuai
diinginkan | yang
diinginkan
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Klik icon Klik tombol | Muncul Muncul Diterima
delete hapus pada | pesan “anda | pesan “anda
data yang di | yakin akan yakin akan
inginkan menghapus menghapus
data? jika ya, | data?jika
Data Berhasil | ya, Data
Dihapus” Berhasil
Dihapus”
Form Muncul Muncul Diterima
pencarian nama yang nama yang
dicari dicari
3. Pengujian Menu Data Input

Hasil pengujian menu data input sistem prediksi penentuan jurusan dapat
dilihat pada tabel 5.3:
Tabel 5.3 pengujian menu data input

Prosedur

Hasil yang

Hasil yang

s ripsi Pengujian Masukan diharapkan | didapatkan REsimpulay
Pengujian Klik tombol | Mengisi Data yang di | Data yang di | Diterima
sub menu tambah Add | form add isikan dapat | isikan dapat
data nilai data input data input di simpan ke | di simpan ke
database database
Klik icon Data input Data Data Diterima
edit diubah dari | berhasil berhasil
data diubah diubah
sebelumnya | sesuai yang | sesuai yang
diinginkan diinginkan
Klik icon Klik tombol | Muncul Muncul Diterima
delete hapus pada | pesan “anda | pesan “anda
data yang di | yakin akan | yakin akan
inginkan menghapus | menghapus
data? jika data?j ika
ya, Data ya, Data
Berhasil Berhasil
Dihapus” Dihapus”
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. Prosedur Hasil yang | Hasil yang .
TIPS Pengujian Masukan diharapkan | didapatkan Kesimpulan
Form Muncul data | Muncul data | Diterima
pencarian nilai yang nilai yang
dicari dicari

4. Pengujian Menu Data Hidden

Dalam proses pembelajaran Algoritma Backpropogation Neural network,

terdapat bobot awal dari input menuju hidden yang dikenal dengan “V” yang

diperlukan dalam proses pembelajaran. Pada Tabel 5.4 dapat dilihat hasil

pengujian menu data hidden.
Tabel 5.4 Pengujian Menu data hidden

Deskripsi | Prosedur | Masukan | Hasil yang | Hasil yang | Kesimpulan
Pengujian diharapkan | didapatkan
Pengujian | Klik icon Data Data hidden | Data hidden | Diterima
menu data | edit hidden berhasil berhasil
hidden diubah dari | diubah dari | diubah dari
data data data
sebelumnya | sebelumnya | sebelumnya
Form Muncul Muncul Diterima
pencarian data hidden | data hidden
yang dicari | yang dicari
5. Pengujian menu data Output

Dalam proses pembelajaran Algoritma Backpropogation Neural Network,

terdapat bobot awal dari hidden menuju output yang dikenal dengan “W” yang

diperlukan dalam proses pembelajaran. Pada Tabel 5.5 dapat dilihat hasil

pengujian data output.

Tabel 5.5 Pengujian menu data output
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Deskripsi Prosedur Masukan Hasil yang | Hasil yang | Kesimpulan
Pengujian diharapkan | didapatkan
Pengujian Klik icon Data bobot | Data bobot | Data bobot | Diterima
menu data edit diubah dari | berhasil berhasil
output data diubah dari | diubah dari
sebelumnya | data data
sebelumnya | sebelumnya
Form Muncul data | Muncul data | Diterima
pencarian bobot yang | bobot yang
dicari dicari

6. Pengujian menu training

Menu pelatihan (training) merupakan menu yang berfungsi untuk

memproses Algoritma BPNN pada penelitian ini. Pada Tabel 5.6 dapat dilihat

hasil pembelajaran menu training pada sistem prediksi penentuan jurusan dengan

menggunakan metode BPNN.

Tabel 5.6 Pengujian Menu Training

Deskripsi PrOSEd_%Jr Msukan H.asil e Hasil & Kesimpulan
Pengujian di harapkan | di dapatkan
Pengujian Klik menu | Memberikan | Proses Proses Diterima
training training, nilai training akan | training akan
akan maximum dilakukan dilakukan
tampil epoch  dan | sesuai sesuai
form leraning algoritma algoritma
training rate BPNN, BPNN,
kemudian sehingga sehingga
tekan menghasilkan | menghasilkan
tombol bobot baru bobot baru
submit
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7. Menu Testing

Menu yang terakhir yaitu menu pengujian (testing). Dimana pada menu ini

dilakukan pengujian dengan menggunakan bobot akhir yang didapatkan dari

proses pelatihan (training). Pada tabel 5.7 dapat dilihat hasil pengujian menu

testing.

Tabel 5.7 Pengujian Menu Testing

Deskripsi Prosedur Msukan Hasil yang | Hasil yang | Kesimpulan
Pengujian di harapkan | di dapatkan
Pengujian Klik menu | Masukkan Proses testing | Proses testing | Diterima
menu testing akan | data testing | menghasilkan | menghasilkan
testing tampil form | pada form | prediksi kelas | prediksi kelas
pengujian pengujian
tekan
submit

5.3.2 Pengujian Sistem

Dalam tahap pengujian ini terlebih dahulu lakukan pelatihan, yang

bertujuan untuk mendapatkan bobot baru untuk V (bobot baru masukan) dan
bobot baru W (bobot baru keluaran).
Berikut ini adalah tampilan pelatihan pada sistem prediksi penentuan

jurusan dengan menggunakan metode BPNN dengan data latih yang di masukkan

sebelumnya. Parameter-parameter yang di masukkan dalam tahap ini adalah:

Maximum epoch

learning rate (o),

Tampilan pelatihan (Trainning) untuk proses pengujian (Testing) dapat dilihat
pada Gambar 5.20:
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[ SIPRESAN (Sistem Prediks x

<« C' | [ localhost/sipresan/sistem.php?modul=hitung ¥ =

SIPRESAN (Sistem Prediksi Jurusan) 2 Irvan ¥

# Home
03 Data Master @ Training
[ Training Maximum Epoch  ex: 500 z

of Testing Learning Rate  ex 0.1

E™.am ™ L.

=  Tabel Data Input

10 ~| records per page Search:
Bahasa Bahasa Akreditasi
No Matematika Indonesia Inggris Biologi Fisika Kimia Sekolah Asal Sekolah Kelas
1 844 844 833 872 864 846 A SMA Pendidikan Matematika
2 87 852 822 856 86 876 A SMA Pendidikan Matematika
3 83.2 88.4 82 83.2 85.4 838 A MA Pendidikan Matematika
4 92 92 94 92 89 89 B SMA Pendidikan Matematika
5 95 926 932 946 938 938 A MA Pendidikan Kimia v

Gambar 5.20 Tampilan Proses Trainning

Proses pelatihan dengan Backpropagation dapat dilihat pada Gambar 5.21.:

<« €' [ localhost/sipresan/sistem php?modul=hitung&aksi=latih&epoch =48:alfa=0.9

b
1

SIPRESAN (Sistem Prediksi Jurusan) 2 Irvan -

# Home

[3 Data Master Pelaihan Jaringan

& Training
Epoch 1

8 Testing Data ke-1: ( X = 0.46491228070175, 0.51260504201681, 0.484, 0.62204724409449, 0.69767441860465,

0.5886524822695, 1, 0 Target =

)
Tahap Perambatan Maju (Forward Propagation)
Operasi pada Hidden Layer :

Z_in; = 0.9 + (0.3x0.46491228070175) + (0.6x0.51260504201681) + (0.4x0. 484) : (o 4x0.62204724409448) +
(0 80 69767441860465) + (0x0.5886524822695) + (0.2x1) + (0.2x0) = 2.547595

iny = 0.2 + (0.3x0.46491228070175) + (0.2x0.51260504201681) + (0.7%0.484) h (o 2x0.62204724409448) +
(o 0. ).69767441860465) + (0.240.5886524822605) + (0.4x1) + (0.5x0) = 14927020797

ins = 0.8 + (0.6x0.46401228070175) + (0.7x0.51260504201681) + (0.8x0.484) + (0 2x0.62204724409448) +
(0 810.60767441860465) + (0.2x0.5886524822695) + (0.4x1) + (0.4x0) = 3.0252503780

Z ing = 0.6 + (0.9x0.46491228070175) + (0.5x0.51260504201681) + (0.5x0.484) + (o 5x0.62204724409449) +
(0 8x0.69767441860465) + (0x0.5886524822695) + (0.2x1) + (0.1x0) = 2.5858867

Z_ins = 0.2 + (0.3x0.46491228070175) + (0.2x0,51260504201681) + (0.4%0.484) + (0 1%0.62204724409449) +
(0 2%0.69767441860465) + (0,1x0.5886524822695) + (0.2x1) + (0.5x0) = 1.0961995490

Z_in = 0 + (0.1x0.46491228070175) + (0.3x0.51260504201681) + (0.3x0.484) + (0.2x0.62204724409449) +
(0.1x0.69767441860465) + (0.3x0.5886524822695) + (0.1x1) + (0x0) = 0.8162453760
Z_iny = 0.1 + (0.4x0.46491228070175) + (0.1x0.51260504201681) + (0.10. 484) : (0 4x0.62204724409449) +
(0 4x0 .69767441860465) + (0x0.5886524822695) + (0.1x1) + (0.440) = 1.01351

ing = 0.4 + (0.4x0.46491228070175) + (0.2x0.51260504201681) + (0.3%0. 484) p (o 4x0.62204724409448) +
(0 3% 69767441860465) + (0.3x0.5886524822695) + (0.2x1) + (0.3x0) = 1.6684028886

- Fungsi aktivasi pada hidden layer : v
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Bobot Akhir Setelah Perhitungan :

& Testing Vj = 0.63807130261249 | -0.25802983778486 | 0.73923041466955 | 0.25556609722349 | -0.2563506897171 |
-0.43088244167672 | -0.36295388562148 | -0.084279075806277 |

V, = 0.12214220479138 | 0.44058035411715 | 0.21707662723386 | 0.20080271041758 | 0.61006184624724 |
-0.2212021099996 | 0.040316163606252 | 0.18495035215834

Vs = 0.036971959387423 | -0.034890121562555 | 0. 45668113510207 | -0.046056969409672 | -0.17672830608987 |
-0.091177172120161 | 0.043662332087598 | 0.51853622667963

V3 = 0.53809043108073 | 0.64062687484556 | 0.71832782801471 | 0.11406799669939 | 0.73240555942011 |

0. 1474299328851 | 0.33793507965207 | 0.36976197981175

V,=0.71913311716903 | 0.32983183153364 | 0.32688272932302 | 0.31758399264772 | 0.59999073214244 |

-0 22594368908251 | -0.01971041087917 | 0.093481812370643

V; = -0.022538127627258 | -0.10441288727563 | 0.06616004568755 | -0.27791879406966 | -0.16721126820504 |
-0.3285187192686 | -0.08694031347067 | 0.48085964208855 |

Vg = -0.13988083206934 | 0.091168602534779 | 0.082432725490844 | -0.025761806629794 | -0.15516430644063 |
0.024399332365199 | -0.23603302770944 | 0.020679913761056 |

V7 = 0.086865116999927 | -0.2040233079522 | -0.22636232430671 | 0.031200805000963 | 0.037410776634769 |
-0.41822348214523 | -0.19431808453474 | 0.38115480746246 |

Vg = 0.071573115347618 | -0.12148091627424 | -0.040824205352245 | 0.072502522940513 | -0.045646935356301 |
-0.026816474260942 | -0.18585937613997 | 0.30242074844215 |

Bobot W Setelah Perhitungan :

Wogan = -0.332523343526 | -0.5067046173666 | -0.45398308110837 | -0.24983887382303 | 0.018931251269731 |
-0. 5-17@641249038 | -0.46741736049345 | -0.27852258328388 | -0.18065174411071

Wigany = -0.27791193184429 | 0.22947514152578 | -0.07043819394805 | -0. 055335779726212 | 0.11994759671844 |
0.3 02%}053452483 | -0.085770358242617 | 0.29685293114385 | -0.028693167096976 |

Wogaryy = -0.72465261487722 | 0.17411749739491 | 0.11610568852849 | -0. 4699000975689 | 0.30669342833507 |
0.3‘221%595443644 | 0.13734483997756 | 0.31961942185686 | -0.13002955882195

W3gany = 0.066970827742803 | -0.31370521220316 | -0.3715017857735 | 0.074687694962578 | -0.46944913098514 |
-0 6 539682233033 | -0.24350374545263 | -0.089134654574987 | -0.16909003219223 | v

Gambar 5.21 Tampilan Bobot Akhir Training

Setelah didapatkan bobot akhir dari training maka selanjutnya dilakukan
dengan pengujian (testing) dengan memasukkan data uji pada menu testing.

Gambar tampilan menu pengujian (testing) dapat dilihat pada Gambar 5.22:

€« € [ localhost/sipresan/sistem.p dul=uji | =

SIPRESAN (Sistem Prediksi Jurusan) 2 Irvan -
# Home
03 Data Master @ Testing

[ Training Silahkan masukkan nilai rata - rata rapor dari semster 1 sampai semster 5

Matematika €
of Testing
Bahasa Indonesia €
Bahasa Inggris €
Biologi e

Fiska e

Kimia e

Akreditasi Sekolan A (Amat Baik)

B (Baik)
C (Cukup)

Asal Sekolah ®) SMAN
MAN

.
Gambar 5.22 Tampilan Menu Testing

Kemudian setelah diproses maka akan dapat dilihat hasil prediksi yang

dihitung oleh algoritma Backpropagation seperti pada Gambar 5.23:
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[ SIPRESAN (Sistem Prediks x

<« €' | [ localhost/sipresan/sistem.php?modul=uji8iaksi=ujiéx1=748x2= 48x4=T48x5=T4

SIPRESAN (Sistem Prediksi Jurusan) 2 Irvan ¥

# Home

# Training Data UJI

= Normalisasi: ( X;=0.00877, X,=0.07563, X5=0.11200, X4= 0.10236, Xs= 0.33721, Xg= 0.21277, X;= 1.00000, Xg=0)
Testing

Tahap Perambatan Maju (Forward Propagation)
Operasi pada Hidden Layer :

Z_in; = 0.63807 + (0.12214 x 0.00877) + (0.44058 x 0.07563) + (0.21708 x 0.11200) + (0.20080 x 0.10236) + (0.61006
x0.33721) + (-0.22120 x 0.21277) + (0.04032 x 1.00000) + (0.18495 x 0) = 0.91630

Z_iny = -0.25803 + (0.03697 x 0.00877) + (-0.03489 x 0.07563) + (0.45668 x 0.11200) + (-0.04606 x 0.10236) +
(-0.17673 % 0.33721) + (-0.09118 x 0.21277) + (0.04366 x 1.00000) + (0.51854 x 0) = -0.24924

Z_iny = 0.73923 + (0.53800 x 0.00877) + (0.64063 x 0.07563) + (0.71833 x 0.11200) + (0.11407 x 0.10236) + (0.73241
x0.33721) + (0.14743 x 0.21277) + (0.33794 x 1.00000) + (0.36976 x 0) = 1.50081

Z_iny = 0.25557 + (0.71913 x 0.00877) + (0.32983 x 0.07563) + (0.32688 x 0.11200) + (0.31758 x 0.10236) + (0.59999
x 0.33721) + (-0.22594 x 0.21277) + (-0.01971 x 1.00000) + (0.09348 x 0) = 0.49048

Z_ins = -0.25635 + (-0.02254 x 0.00877) + (-0.10441 x 0.07563) + (0.06616 x 0.11200) + (-0.27792 x 0.10236) +
(20.16721 x 0.33721) + (-0.32852 x 0.21277) + (-0.08694 x 1.00000) + (0.48086 x 0) = -0.49871

Z_ing = -0.43088 + (-0.13988 x 0.00877) + (0.09117 x 0.07563) + (0.08243 x 0.11200) + (-0.02576 x 0.10236) +
(70.15516 x 0.33721) + (0.02440 x 0.21277) + (-0.23603 x 1.00000) + (0.02068 x 0) = -0.70178

Z_in; = -0.36295 + (0.08687 x 0.00877) + (-0.20402 x 0.07563) + (-0.22636 x 0.11200) + (0.03120 x 0.10236) +
(0. 03741 x 0.33721) + (-0.41822 x 0.21277) + (-0.19432 x 1.00000) + (0.38115 x 0) = -0.67047

Z_ing = -0.08428 + (0.07157 x 0.00877) + (-0.12148 x 0.07563) + (-0.04082 x 0. 11200) + (0 07250 x 0.10236) +
(A NABAR v N 22774\« / N NDARY v N 21977\ o { N ARERA v 4 NONNNY + /N ANDAD v 9
Z_ing = -0.08428 + (0.07157 x 0.00877) + (-0.12148 x 0.07563) + (-0.04082 x 0.11200) + (0. 07250 x 0.10236) +
(-0. 04565 x 0.33721) + (-0.02682 x 0.21277) + (-0.18586 x 1.00000) + (0.30242 x 0) = -0.29695

- Fungsi aktivasi pada hidden layer :

Z = 1/(1+e0910) = 0.71429

1/(1+e+024824)) = 0 43801
1/(1+e-(1 50081y~ g 81769
1/{1+e(049048) = 062022
1/1+e‘°“98“) 0.37784
/(1 +e070179) = 033142
1/(1+4057047) = 033839
1/(1+e-(029699)) = 042630

- Operasi pada output layer :

Y0 = -0.33252 + (0.00000 x 0.71429) + (0.00000 x 0.43801) + (0.00000 x 0.81769) + (0. 00000 X 0.62022) + (0.00000
x 0.37784) + (0.00000 x 0.33142) + (0.00000 x 0.33839) + (-0.18065 x 0.42630) = -1.56973

Yint = -0.27791 + (0.22948 x 0.71429) + (-0.07044 x 0.43801) + (-0.05534 x 0.81769) + (0.11995 x 0.62022) +
(033023 x 0.37784) + (-0.08577 x 0.33142) + (0.29685 x 0.33839) + (-0.02860 x 0.42630) = 0.06886

Yo = -0.72465 + (0.00000 x 0.71429) + (0.00000 x 0.43801) + (0.00000 x 0.81769) + (0. 00000 % 0.62022) + (0.00000
x 0.37784) + (0.00000 x 0.33142) + (0.00000 x 0.33839) + (-0.13003 x 0.42630) = -0.52347

Yin3 = 0.06697 + (-0.31371 x 0.71429) + (-0.37150 x 0.43801) + (0.07469 x 0.81769) + (-0.46945 x 0.62022) +
(- -0 09724 x 0.37784) + (-0.24350 x 0.33142) + (-0.08913 x 0.33839) + (-0.16909 x 0.42630) = -0.769611

- Fungsi aktivasi pada output layer :

Yo = 1/1+e156973) = 0 17226
Yy = 1/1+e0.08888) = 0 51721
Y, = 1/1+e10.52347) = 0. 37204
Yoy = 1/1+e 07691 = 0.31656

Data uji ini termasuk dalam kelas 4-> Sistem Informasi

NNNNNNN
R RN

Gambar 5.23 Tampilan Hasil Akhir Pengujian

5.3.3 Pengujian Akurasi

Dalam penelitian penerapan jaringan saraf tiruan untuk memprediksi
penentuan jurusan dengan menggunakan metode Backpropagation yang menjadi
parameter yaitu nilai learning rate dan maksimum epoch. Dalam Hal ini nilai
learning rate yang digunakan ialah 0.1, 0.2, 0.3, 0.4, 0.5, 0.6, 0.7, 0.8 dan 0.9
serta jJumlah epoch yang di pakai ialah 500. Dalam penelitian ini, data latih yang
digunakan ialah 70% data latih dan 30% Data uji, 80% data latih dan 20% Data
uji serta 90% data latih dan 10% Data uji. Output dari penelitian ini ialah kelas
0000, 0001, 0010, 0011, 0100, 0101, 0110, 0111, dan 1000. Nilai batasan yang
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500 Epoch

Hasil Pengujian Sistem Untuk Memprediksi Penentuan Jurusan Calon Mahasiswa

Menggunakan Backpropagation Neural Network

ata

1
. (5]

A X

digunakan ialah jika Y (output) > 0.5 maka hasil ialah kelas 1, jika < 0.5 maka
Tabel 5.8 Pengujian Parameter dengan menggunakan 70% data latih dan 30% data uji

kelas 0. Berikut ialah tabel pengujian pada penelitian ini.

Hak Cipta Dilindungi Undang-Undang

1. Dilarang mengutip sebagian atau seluruh karya tulis ini tanpa mencantumkan dan menyebutkan sumber:
a. Pengutipan hanya untuk kepentingan pendidikan, penelitian, penulisan karya ilmiah, penyusunan laporan, penulisan kritik atau tinjauan suatu masalah.
b. Pengutipan tidak merugikan kepentingan yang wajar UIN Suska Riau.

2. Dilarang mengumumkan dan memperbanyak sebagian atau seluruh karya tulis ini dalam bentuk apapun tanpa izin UIN Suska Riau.
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data uji

data latih dan 30%

Hasil Tidak sesuai Target Sebenarnya

Hasil sesuai Target Sebenarnya

Dari tabel diatas, setelah dilakukan beberapa kali pengujian dengan

ialah 60% dengan o sebesar 0.9.

Keterangan:
0

menggunakan 500 epoch dan learning rate yang berbeda-beda, maka akurasi yang

tertinggi yang didapatkan dengan menggunakan 70%

Hak Cipta Dilindungi Undang-Undang

1. Dilarang mengutip sebagian atau seluruh karya tulis ini tanpa mencantumkan dan menyebutkan sumber:
a. Pengutipan hanya untuk kepentingan pendidikan, penelitian, penulisan karya ilmiah, penyusunan laporan, penulisan kritik atau tinjauan suatu masalah.
b. Pengutipan tidak merugikan kepentingan yang wajar UIN Suska Riau.

2. Dilarang mengumumkan dan memperbanyak sebagian atau seluruh karya tulis ini dalam bentuk apapun tanpa izin UIN Suska Riau.
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T;abel 5.9 Pengujian Parameter dengan menggunakan 80% data latih dan 20% data uji
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18.

20.
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si _

Hak Cipta Dilindungi Undang-Undang

1. Dilarang mengutip sebagian atau seluruh karya tulis ini tanpa mencantumkan dan menyebutkan sumber:

V-24

a. Pengutipan hanya untuk kepentingan pendidikan, penelitian, penulisan karya ilmiah, penyusunan laporan, penulisan kritik atau tinjauan suatu masalah.

b. Pengutipan tidak merugikan kepentingan yang wajar UIN Suska Riau.

2. Dilarang mengumumkan dan memperbanyak sebagian atau seluruh karya tulis ini dalam bentuk apapun tanpa izin UIN Suska Riau.
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Keterangan

= Hasil Tidak sesuai Target Sebenarnya

= Hasil sesuai Target Sebenarnya
Dari tabel diatas, setelah dilakukan beberapa kali pengujian dengan

menggunakan 500 epoch dan learning rate yang berbeda-beda, maka akurasi yang

tertingg

I yang didapatkan dengan menggunakan 80% data latih dan 20% data uji

ialah 65% dengan a sebesar 0.9.

Tabel 5.

10 Pengujian Parameter dengan menggunakan 90% data latih dan 10% data uji

Hasil Pengujian Sistem Untuk Memprediksi Penentuan Jurusan Calon
Mahasiswa Menggunakan Backpropagation Neural Network

Data
Ke -

500 Epoch
2$04 | 005 | 006 |07 |08 | 009

o Target

0.1

002 | 0.3

1. 0 0 0 0
2. 1
3 2 2 2 2 2
4 3 3
5. 4 4 4 4 4
6. 4
[5 5

9.

10.

Akurasi | 40% | 30% | 30% |40% |60% |50% |60% |50% |80%

Keterangan - = Hasil Tidak sesuai Target Sebenarnya

0 = Hasil sesuai Target Sebenarnya
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Dari tabel berikut ini, setelah dilakukan beberapa kali pengujian dengan
menggunakan 500 epoch dan learning rate yang berbeda-beda, maka akurasi yang
tertinggi yang didapatkan dengan menggunakan 90% data latih dan 10% data uji
ialah 80% dengan o sebesar 0.9.

Berdasarkan pengujian yang telah dilakukan diatas dapat disimpulkan
hasil pengujian akurasi dengan menggunakan (persamaaan 2.21) seperti pada
tabel 5.11
Tabel 5.11 Kesimpulan Pengujian Akurasi

Data latih (%) Data Uji (%) a Akurasi (%)
70 30 0.9 60
80 20 0.9 65
90 10 0.9 80

5.3.4 Pengujian Tingkat Error

Berdasarkan pengujian parameter yang telah dilakukan sebelumnya, maka
didapat nilai tingkat error yang merupakan banyaknya data yang tidak seuai
dengan target. Tingkat error dapat dihitung dengan menggunakan (persamaan
2.22). hasil tingkat error dapat dilihat pada tabel 5.12
Tabel 5.12 Pengujian Tingkat Error

Data latih (%) Data Uji (%) a Akurasi (%) Error (%)
70 30 0.9 60 40
80 20 0.9 65 35
90 10 0.9 80 20

Pada pengujian tingkat error, semakin rendah tingkat error yang didapat
maka penelitian tersebut maka semakin baik. Berdasarkan tabel diatas dapat
disimpulkan bahwa error paling rendah yaitu 20% pada data latih 90% dan data
uji 10%.

5.3.5 Kesimpulan Pengujian
Berdasarkan pengujian yang telah dilakukan sebelumnya pada Tabel-
Tabel pengujian di atas, maka diperoleh hasil sebagai berikut:
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5.3.5.1 Hasil Pengujian Sistem (Black Box)

Setelah dilakukan pengujian black box pada sistem prediksi penentuan
jurusan (Tabel 5.1 sampai Tabel 5.7), maka dapat disimpulkan bahwa proses—
proses yang ada pada sistem ini telah berjalan sesuai dengan prosedur dan tidak
terdapat kesalahan (error).

5.3.5.2 Hasil Pengujian Akurasi

Hasil pengujian parameter pada sistem prediksi penentuan jurusan dengan
menggunakan maksimum epoch 500, learning rate 0.1 sampai 0.9, serta
perbandingan data yang berbeda seperti pada Tabel 5.8 sampai Tabel 5.10,
didapat tingkat akurasi terbaik nya adalah sebesar 80% pada data latih 90% dan
data uji 10% dengan learning rate (o) 0.9 dan maksimum epoch 500. Berdasarkan
pengujian akurasi yang telah dilakukan, dapat disimpulkan jika semakin banyak
data latih yang digunakan maka akan semakin tinggi tingkat akurasi yang didapat.

5.3.5.3 Hasil Pengujian Error

Hasil pengujian error pada sistem prediksi penentuan jurusan dengan
menggunakan perbandingan data yang berbeda seperti pada Tabel 5.12, didapat
nilai tingkat error terkecil adalah sebesar 20% pada data latih 90% dan data uji
10% dengan learning rate (o) 0.9 dan maksimum epoch 500. Semakin kecil nilai

error (kesalahan) yang didapat, maka semakin tinggi nilai tingkat akurasinya.
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