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ﬂ MA

Dengan menyebut nama Allah vang maha pengasih lagi maha penvavang

Assalamu 'alaikum Warahmatullahi Wabarakatuh.

Dengan penuh rasa syukur ke hadirat Allah Subhanahu wa Ta’ala, Tugas
Akhir 11 peneliti persembahkan kepada Ayahanda Nasron dan Ibunda Julinaida,
sosok luar biasa yang senantiasa menjadi sumber kekuatan, inspirasi, serta kete-
ladanan dalam hidup peneliti. Terima kasih atas cinta yang tulus, doa yang tak per-
nah putus, serta segala pengorbanan yang tidak terhitung sejak awal hingga sampai
d1 titik in1. Dalam setiap langkah dan pencapaian, ada harapan dan restu kalian yang
menyertai. Tanpa kasih sayang, dukungan moral dan semangat dari ayah dan bunda,
peneliti tidak akan mampu melewat: seluruh proses 1 dengan baik.

Ucapan terima kasih juga peneliti sampaikan kepada Kakak Azizah Az-
zahra Nasution dan Adik Abdullah Faqih Nasution yang senantiasa membersamai
peneliti, menjadi tempat berbagi semangat dan cerita yang kehadirannya membawa
ketenangan dan tawa di tengah penatnya perjuangan.

Penghargaan yang tulus juga peneliti sampaikan kepada para Dosen Pem-
bimbing serta seluruh Dosen Program Studi Sistem Informasi, Fakultas Sains dan
Teknologi, Universitas Islam Neger Sultan Syarif Kasim Riau, atas ilmu, bimbin-
gan, dan arahan yang telah membentuk peneliti dalam proses akademik hingga men-
capai tahap akhir 1.

Akhir kata, peneliti mengucapkan banyak terima kasih kepada seluruh pihak
yang telah memberikan dukungan, baik secara langsung maupun tidak langsung
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yang diberikan akan dibalas oleh Allah Subhanahu wa Ta’ala.

Wassalamu 'alaikum Warahmatullahi Wabarakaatuh.
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penuh keteguhan, kasih, dan keikhlasan. Terima kasih atas doa, pengor-
banan, dan cinta tanpa henti yang selalu mengiringi setiap langkah dan ke-
berhasilan peneliti, sehingga peneliti dapat menyelesaikan Tugas Akhir 1ni.
Kakak Azizah Azzahra Nasution dan Adik Abdullah Faqih Nasution, terima
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Teman-teman peneliti di perantauan: Zunatul Mawaddah, Indah Nirwana,
Nur Via Ananta, dan Putr1 Khairunmsa. Terima kasih telah menjadi sahabat
sejak masa awal perkuliahan, menjadi keluarga kedua di tanah rantau.
Teman-teman Affable 21, terima kasih atas kebersamaan serta kerja sama
selama masa perkuliahan. Semoga sukses selalu menyertai kita semua.
Semua pihak yang telah membantu dan mendukung peneliti, yang tidak
dapat disebutkan satu per-satu, peneliti menyampaikan terima kasih yang
sebesar-besarnya, dan.

Dir saya sendir1 yang tetap mengusahakan semuanya terlihat baik-baik saja,
menyelesaikan apa yang telah dimulai. Semoga di level kehidupan selanjut-
nya, semangat dan tekad tetap menyala dalam setiap langkah menuju pen-
capailan.

Semoga segala doa dan dorongan yang telah diberikan selama ini menjadi

amal kebajikan dan mendapat balasan setimpal dar1 Allah Subhanahu Wa Ta'’ala.
Peneliti menyadar1 bahwa penulisan Tugas Akhir in1 masih banyak terdapat keku-

rangan dan jauh dan kata sempurna. Untuk 1tu, kritik dan saran yang memban- gun

sangat diharapkan untuk kesempurnaan Tugas Akhir mi yang dapat dikirimkan

lewat email 12150321423 (@students.uin-suska.ac.1d. Semoga laporan i berman-

faat bagi kita semua. Akhir kata peneliti ucapkan terima kasih.

Pekanbaru, 23 Jum 2025

Peneliti,

NUR SHABRINA NASUTION
NIM. 12150321423
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AIﬁ-ﬁk—Penﬁndahan Ibu Kota Negara (IKN) dari Jakarta ke Kalimantan Timur menimbulkan beragam respons dari masyarakat
In sia vang terekam melalm media sosial, khususnya platform X. Penelitian mi bertujuan untuk menganalisis dan
membandingkan sentimen masyarakat terhadap kebijakan IKN pada dua periode pemerintahan, yaitu Presiden Joko Widodo dan
P;geﬂ Prabowo Subianto, dengan pendekatan machine learning. Tiga algoritma yang digunakan dalam klasifikasi sentimen
adalah Naive Bayes Classifier (NBC). Support Vector Machine (S\'M). dan K-Nearest Neighbor (K-NN). Proses penelitian
méﬂuti crawling data (masing-masing 600 data per periode), text preprocessing (cleaning, tokenizing, filtering, stemnung),
pefabelan data menggunakan pendekatan Lexicon-Based dengan kamus InSet, serta pembobotan menggunakan metode TF-IDF.
Ha¥fl analisis menunjukkan bahwa pada periode Jokowi, sentimen masyarakat cenderung lebih seimbang, dengan dominasi
se:ﬁmen negatif (35.9%), diikuti sentimen positif (33,4%) dan netral (30,7%). Sedangkan pada periode Prabowo, sentimen negatif
meningkat menjadi 40,3%, sedangkan positif menurun ke 26,3%. Berdasarkan evaluasi akurasi model, pada periode Jokowi
algdaitma NBC menunjukkan performa terbaik dengan akurasi sebesar 73%, sementara pada periode Prabowo, algoritma S\M
u.[gﬂ dengan akurasi tertinggi mencapai 81%. Temuan ini memberikan gambaran dinamis mengenai persepsi publik terhadap

|1l e

keDujakan IKN di bawah dua pemerintahan yang berbeda.
Kata Kunci: Analisis Sentimen; IKN; Naive Bayes Classifier; Support Vector Machine; K-Nearest Neighbour

Abstract—The relocation of the National Capital City (IKN) from Jakarta to East Kalimantan has generated a variety of responses
from the Indonesian people recorded through social media, especially platform X. This study aims to analyze and compare public
sentiment towards the IKN policy in two periods of government, namely President Joko Widodo and President Prabowo Subianto.
This study aims to analyze and compare public sentiment towards the policy of the National Capital City during two periods of
government, namely President Joko Widodo and President Prabowo Subianto, using a machine leaming approach. The three
algorithms used in sentiment classification are Naive Bayes Classifier (NBC). Support Vector Machine (S\M). and K-Nearest
Neighbor (K-NN). The research process includes data crawling (600 data each per period), text preprocessing (cleaning. tokenizing,
filtering, stemming), data labeling using Lexicon-Based approach with InSet dictionary, and weighting using TF-IDF method. The
results of the analysis show that in the Jokowi period, public sentiment tends to be more balanced, with the dominance of negative
sentiment (35.9%), followed by positive sentiment (33.4%) and neutral (30.7%). Whereas in the Prabowo period, negative
sentiment increased to 40.3%, while positive decreased to 26.3%. Based on the model accuracy evaluation, in the Jokow1 period,
the NBC algorithm showed the best performance with an accuracy of 73%, while in the Prabowo period, the S\'M algorithm
excelled with the highest accuracy reaching 81%. These findings provide a dynamic picture of public perception of IKN policies
under two different governments.

K@mrds: Sentiment Analysis: IKN: Naive Bayes Classifier; Support Vector Machine; K-Nearest Neighbour
—
g

® 1. PENDAHULUAN

[—

Pemindahkan 1bu kota dar1 Jakarta ke Kalimantan Timur diharapkan dapat mengurangi beban Jakarta serta
ménciptakan pemerataan pembangunan di Indonesia [1]. Namun, kebyakan i1 juga memmbulkan berbagai
pefdebatan, baik dalam aspek ekonomi, sosial, maupun lingkungan [2][3][4]. Masyarakat menyuarakan pendapatnya
mélalui berbagai platform media sosial, salah satunya adalah X yang menjadi wadah utama diskusi publik mengenai
peaindahan IKN [5]. Oleh karena itu, analisis sentimen terhadap opini masyarakat mengenai kebijakan IKN menjadi
pefiiing untuk memahami bagaimana persepsi publik terbentuk dan bagaimana pemerintah dapat meresponsnya secara
efoktif.

2. Analisis sentimen merupakan salah satu metode dalam bidang Natural Language Processing (NLP) yang

beﬁljuan untuk mengekstrak, memahami, dan mengklasifikasikan opmi dalam bentuk teks [6]. Dengan
peskembangan teknologi machine learning, analisis sentimen kini dapat dilakukan dengan lebih akurat menggunakan
befPagai algoritma klasifikasi seperti Naive Baves Classifier (NBC), Support Vector Machine (SVM), dan K-Nearest
Nerghbour (K-NN). Ketiga algoritma mi memiliki keunggulan masing-masing dalam pemrosesan data teks. NBC
di karena efisiensinya dalam menangani data dalam jumlah besar [7], sementara SVM memiliki performa yang
bagk dalam mengelola data yang tidak seimbang [8]. Penelitian oleh Widyanto et al. (2023) menunjukkan bahwa SVM
maspu meningkatkan akurasi klasifikasi secara signifikan setelah diterapkan teknik penyeimbangan data seperti
SMOTE, dari 76.7% menjadi 93,2% [9]. D1 sist lain, K-NN sering digunakan karena kemampuannya dalam
mlﬁangani data yang mengandung noise dengan lebih baik [10]. Dimana pada studi yang dilakukan oleh Yunata et al.
(2024) menunjukkan bahwa K-NN tetap mempertahankan akurasi yang tinggi meskipun data mengandung noise,
terffMama saat menggunakan nilai k vang optimal dan metrik jarak yang sesuai [11].
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© Beberapa peneliian sebelumnya telah menganalisis sentimen masyarakat terhadap pemindahan IKN.
Diaptaranya adalah Pramana et al. (2023) menggunakan algoritma Naive Bayes Classifier dan K-Nearest Neighbors
pa% 2.404 data komentar Instagram terkait pemundahan Ibu Kota Negara, dengan algoritma KNN menunjukkan
akygasi tertinggi sebesar 69,23% dibandingkan dengan NBC yang hanya mencapai 63.09% [12]. Selanjutnya ada
Lubys et al. (2024) yang membandingkan Naive Bayes dan K-NN, dengan akurasi tertinggi oleh K-NN sebesar 88,12%
[13}: Kemudian ada Muliawan dan Dazki (2023) menemukan Naive Bayes adalah algoritma yang paling akurat
(63.26%) dibanding K-NN dan Random Forest [6]. Sementara i1tu, Nur Hadi (2025) menggunakan SVM, Logistic
Re@ression, dan Naive Bayes, dengan performa terbaik dicapai oleh SVM (80%) [14]. Yang terakhir yaitu Munawaroh
et ﬂ* menunjukkan Naive Bayes mampu mengklasifikasikan sentimen dengan akurasi 87% [15].

—. Meski banyak penelitian membahas sentimen terhadap pemindahan IKN, sebagian besar hanya fokus pada
masa pemerintahan Presiden Joko Widodo, tanpa mempertimbangkan perubahan opini publik saat ke pemimpinan
bef@anti, seperti di era Presiden Prabowo Subianto. Setiawan et al. (2024) menggunakan SVM dan Naive Bayes untuk
ménganalisis sentimen IKN, namun tidak membandingkan dua periode pemerintahan [1]. Faturrahmi et al. (2023)
mengliti sentimen terhadap Prabowo sebagai capres dengan K-NN, tapi tidak membahas 1su IKN atau perbandingan
anfar periode [16]. Segmentasi data berdasarkan periode pemerintahan juga masih jarang, sehingga dinamika opini
publik belum tergambar utuh.

S  Karena itu, penelitian ini bertujuan mengisi kesenjangan tersebut dengan membandingkan sentimen

akat terhadap kebijakan pemindahan IKN pada era Presiden Joko Widodo dan Presiden Prabowo Subianto
menggeunakan pendekatan machine learning. Dimana penelitian mi1 akan menjadi landasan penting bagi pemangku
keljg'akan dalam memaham dinamika opimi publik terhadap kebijakan pemindahan IKN.

Q)
o 2. METODOLOGI PENELITIAN

2.1 Tahapan Penelitian
Untuk tahapan-tahapan ataupun proses yang dilakukan pada penelitian 1m1 dapat dilihat pada Gambar 1.

[ MULAI ]

TAHAP PENGUMPULAN DATA

Crawlng Data

v

TAHAP TEXT PREPROCESSING
W
—
E.. Cleaning Tokemzing Filtening Stemmung
1*
o
wn
[o—
& v
a TAHAP ANALISA DAN HASIL
(S
~ )l Penerapan -
=] Algontma NBC
= _
= e e ol e e
- Algontma SV? .
P gon Algoritma Data Ulasan
-
W L) Penerapan | |
o Algontma KNN
-
o v
SELESAI ]
» |
= . .
s Gambar 1. Metodologi Penelitian

o
Begkut merupakan penguraian tahapan-tahapan yang ada pada Gambar 1.
Z.tﬁ Tahap Pengumpulan Data

Peiy umpulan data dilakukan dengan proses Crawling. Crawling merupakan proses otomatis untuk mengumpulkan

date~dari media sosial seperti Twitter menggunakan API (Application Programming Interface). Dalam proses ini,

sispefn (crawler) mengirim permintaan ke server Twitter untuk mendapatkan data dalam format JSON, kemudian
~

wn
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menyaring dan menyimpan informasi seperti tanggal, lokasi, bahasa, dan 1s1 tweet secara terstruktur dimana data 1m
daEEt digunakan untuk penelitian dan analisis [17].

2.2 Tahap Preprocessing
o~

Prgprocessing merupakan langkah awal dalam pengolahan data yang bertujuan untuk mentransformasi data tweet
yang tidak terstruktur menjadi format yang terstandar dan siap digunakan dalam proses analisis lebih lanjut, termasuk
d pengelompokan data ke dalam berbagai cluster[18]. Berikut merupakan uraian dar1 tahapan-tahapan tersebut.
a. ACleaning Text
gada tahap 1n1, sebelum dataset digunakan maka akan dilakukan pembersihan terlebih dahulu seperti pembersihan
-unsur tidak penting, seperti singkatan, symbol, angka, karakter, URL maupun emoticon yang dapat mengganggu
—proses analisis serta kevalidan hasil penelitian nantinya [19].
b. “Tokenizing
CTahap ini merupakan tahapan dimana data akan di proses lagi sehingga tanda baca akan dihilangkan sehingga
limat akan menghasilkan sebuah kata atau frasa individual [20].
¢. "Filtenng
UPahap ini merupakan proses ekstraksi kata-kata penting dari hasil tokenisasi melibatkan pemilihan kata-kata yang
levan sambil menghilangkan kata-kata umum yang tidak memiliki makna signifikan, seperti kata hubung dan
ta depan [21].
d. pStemming
da tahap ini, dilakukan penghapusan kata imbuhan, kata ganti, kata depan, dan kata akhir yang sesuai dengan
BI [22]. Dimana pada tahap 1m peneliti akan menggunakan library sastraw1 dalam melakukan stemming pada
geks Bahasa Indonesia.

2.1.3 Tahap Analisa dan Hasil

Untuk tahapan analisa dan hasil dapat diuraikan sebagai berikut.

a. Pelabelan Data.
Tahap m1 dilakukan proses pelabelan data Negatif, Positif atau Netral dilakukan menggunakan pendekatan
Lexicon Based dengan memanfaatkan Kamus InSet.

b. Pembobotan Dengan TF-IDF
Tahap ini memiliki tujuan utama dalam mendapatkan nilai atau bobot dari setiap kata yang telah diekstrak. Teknik
ini didasarkan pada frekuensi kemunculan kata (term) dalam dokumen, dengan mengalikan frekuensi term (TF)
dan invers frekuensi dokumen (DF) [21]. Semakin sering suatu term muncul, maka semakin besar pula nilai bobot
yang diperoleh [23]. Persamaan untuk TF-IDF dapat dilihat pada persamaan 1.

TF — IDF(t,d) = TF(t,d) X IDF(t) (1)

Persamaan (1) menunjukkan bahwa nilan TF-IDF dar1 sebuah term t dalam dokumen d diperoleh dengan

engalikan frekuensi kemunculan kata tersebut dalam dokumen (TF) dengan nilai kebalikannya terhadap jumlah
kumen yang mengandung kata tersebut (IDF).
¢. =Penerapan Algoritma NBC, SVM dan K-NN.

gebelum dilakukan pengklasifikasian algoritma data akan di SMOTE terlebih dahulu untuk menyemmbangkan data.
Usetelah 1tu data akan dilatih menggunakan algoritma Naive Baiyes Classsifier, Support Vector Machine dan K-
sNearest Neighbour.
=Naive Bayes Classifier adalah algoritma klasifikasi yang menggunakan rumus probabilitas (Teorema Bayes)
~lengan asumsi bahwa setiap fitur bersifat independent dan cocok untuk analisis teks seperti sentiment [24]. Untuk
cfumus NBC dapat dilihat pata persamaan 2.

= P(X | C)P(C)

= P(C|X) = — (2)
~

-

W

~Persamaan (2) menunjukkan bahwa Naive Bayes Classifier memprediksi kelas data berdasarkan fitur yang

“<dimiliki. C yang merupakan kelas dan X yang merupakan fitur, dan P(C | X) menunjukkan peliang data termasuk

&e dalam kelas C. Perhitungan 1in1 menggunakan P(X | C) (kemungkman fitur muncul dalam kelas) dan P(C)

fpeluang awal kelas), sementara P(X) biasanya diabaikan karena sama untuk semua kelas.

cSelanjutnya ada algoritma Support Vector Machine (SVM) yvang merupakan algoritma klasifikasi yang mencari

~garis pemisah terbaik (hyperplane) antara dua kelas dengan memaksimalkan jarak (margin) antar data terdekat dari
sing-masing kelas [25]. Dalam hal im1, rumus umum untuk SVM linear dapat dituliskan pada persamaan 3.

& f(x) = sign (w.x + b) (3)

Ei’ada Persamaan (3) menunjukkan bahwa di sin1, tanda sign memberikan hasil kelas berdasarkan posisi x terhadap
=iyperplane yang dibentuk oleh w dan b.

gedangkan Algoritma K-Nearest Neighbors (KNN) adalah algoritma klasifikas1 yang menentukan kelas data baru
Yberdasarkan mayoritas kelas dari K data terdekat yang paling mirip, dihitung menggunakan jarak seperti Euchidean

=
-

—
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distance [26]. Untuk menghitung jarak menggunakan rumus Euclidean distance yang dapat dilihat pada
@ersamaan 4.

g d(p,q) = X, (i — i)’ (4)

“Berdasarkan persamaan (4) menunjukkan bahwa d(p.q) adalah jarak Euclidean antara titik p dan titik q. Titik p
Cdan q merupakan dua data yang dibandingkan, masing-masing direpresentasikan sebagai vektor fitur. Simbol m
Tmenunjukkan jumlah dimensi atau fitur dalam data. Sedangkan p 1 dan q 1 adalah nilai fitur ke-1 dar titik p dan
1k q secara berurutan

d. Perbandingan Performa Algoritma
a’erbandingan ini dilakukan untuk mengetahui mana Algoritma yang memiliki performa terbaik, algoritma terbaik
~ditentukan berdasarkan hasil Akurasi.

e. =visualisasi dengan Wordcloud
éfisualisasi pada Data Komentar Kata-kata akan divisualisasikan dalam bentuk word cloud. Dimana wordcloud
~merupakan data yang akan divisualisasikan berdasarkan frekuensi kemunculannya di setiap kelas dalam dataset

27].

)
e

” 3. HASIL DAN PEMBAHASAN
3.gPengumpulan Data

Padd penelitian 11, data akan dikumpulkan menggunakan Google Collabolatory dan Bahasa pemrograman Phyton,
yajfii melalui komentar yang diambil dari Platform X dengan menggunakan keyword “IKN™. Pada Periode Presiden
Jokew1 data diambil dengan rentang waktu tahun 2022-2023 sedangkan pada Periode Presiden Prabowo data diambil
dari tahun 2024-2025. Dimana data yang didapatkan pada setiap periode berjumlah 600.

3.2 Text Processing

Text preprocessing mencakup Cleaning yang menghapus simbol, angka, URL, dan emotikon kemudian dilanjutkan
dengan Tokenizing untuk memecah kalimat menjadi kata atau frasa diikuti oleh Filtering yang menyaring kata-kata
penting dan menghilangkan kata umum serta diakhiri dengan Stemming untuk menghapus imbuhan sesuai KBBI.

3.2.1 Periode Jokowi
Hasil Text Processing pada Periode Jokowi dapat dilihat pada Tabel 1.
Tabel 1. Hasil Text Preprocessing Periode Jokowi

Proses Hasil

Data Awal (@windrhl @erwmr80 @Kimberley 2024 IKN yg skr baru digarap seluas area monas aja sdh
nelan biaya 70 Trilyun. Semua semata demn legacy jokowi. Membangun berdasarkan nafsu.

S Bukan demi rakyat.

® Cleaning  ikn yang sekarang baru dikerjakan seluas area monas saja sudah menelan biaya trilyun semua
(g semata demi1 warisan jokow1 membangun berdasarkan nafsu bukan demi rakyat

E‘l’nkcnizing ['ikkn', 'vang', 'sekarang', 'baru’, 'dikerjakan’, 'seluas’, 'area’, 'monas', 'saja', 'sudah’, 'menelan’,

‘biaya’, 'trilyun’, 'semua’, 'semata’, 'demi’, 'warisan', ‘jokow1', 'membangun’, 'berdasarkan’, 'nafsu’,
‘bukan’, 'dem1’, rakyat’]

—. Filtering ['ikn', 'seluas', 'area’, 'monas', 'menelan’, 'biaya’, 'trilyun', 'warisan’, Jokow1', 'membangun’,
‘berdasarkan’, 'nafsu’, 'rakyat']

CSte:mMg ['ikn’, 'luas', 'area’, 'monas’, 'telan’, 'biaya’, 'trilyun’, 'waris', 'jokow1', 'bangun’, 'dasar’, 'nafsu’, 'rakyat']

we

J

l.}

3.2 Periode Prabowo
"
Hagl Text Processing pada Penode Prabowo dapat dilihat pada Tabel 2.

—p.

= Tabel 2. Hasil Text Preprocessing Periode Prabowo
© Proses Hasil

E ?ata Awal (@DS yantie Abis tekor mau cuci tangan apa mau mundur soal nya kan biasanya gitu tabiat pejabat

E- ﬁhiudq selalu lar1 pas udah terjadi masalah contoh IKN yg dibuat si raja Jawa ga ada lanjutan
e anj

® Cleaning  habis rugi mau cuci tangan apa mau mundur soal ya kan biasanya begitu tabiat pejabat di indonesia
= selalu lar1 setelah sudah terjadi masalah contoh 1kn yang dibuat sih raja jawa tidak ada lanjutan
o itu anjing
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©) Proses Hasil
IT okenizing ['habis', 'rugi’, ‘mau’, 'cuct’, 'tangan’, 'apa’, 'mau’, 'mundur’, 'soal’, 'va', kan', biasanya’, begitu’,
o) 'tabiat’, 'pejabat’, 'di', 'iIndonesia’, 'selalu’, lar1’, 'setelah’, 'sudah’, 'terjadi’, 'masalah’, 'contoh’, 'ikn’,

. 'vang', 'dibuat’, 'sih', 'raja’, Jawa', 'tidak’, 'ada’, lanjutan’, '1tu’, 'anjing']
o Filtering ['habis', 'Tugl’, 'cuct’, 'tangan’, 'mundur’, 'ya', 'tabiat’, ‘pejabat’, 'iIndonesia’, 'lar1’, 'contoh', 'tkn’,
= 'sih’, 'raja’, 'jJawa’, 'lanjutan’, 'anjing']
— Stemming ['habis', 'rugt’, 'cuct’, 'tangan’, 'mundur’, 'ya', 'tabiat’, 'pejabat’, 'indonesia’, lar1’, 'contol’, "tkn',
Q) 'sih’, raja’, 'jawa’, 'lanjut’, 'anjing']

Séelﬂbelan

3,3;1 Periode Jokowi

Begdasarkan hasil pelabelan dengan Lexicon Based sebanyak 600 data yang didapatkan pada komentar sosial media

X memiliki 215 sentimen negatif, 200 sentimen positif, dan 185 sentimen netral. Persentase keberhasilan pelabelan
setsap kategori dapat dilihat lebih jelas pada Gambar 2.

7))
= Persentase Hasil Sentimen
2 netral
b
X 30.7%
)
s
33.9% 33.4%

atif
- positif

Gambar 2. Persentase Hasil Pelabelan pada Periode Jokowi

Pada Gambar 2 menunjukkan bahwa sentimen tertinggi adalah pada sentimen negatif yaitu sebesar 35,9%.
sedangkan sentimen positif sebesar 33.4%, dan sentimen terendah pada netral sebesar 30,7%.

3.3.2 Periode Prabowo

Berdasarkan hasil pelabelan dengan Lexicon Based menggunakan kamus Inset sebanyak 600 data yang didapatkan
pada komentar sosial media X memiliki 242 sentimen negatif, 158 sentimen positif, dan 200 senfimen netral.
Persentase keberhasilan pelabelan setiap kategori dapat dilihat secara lebih jelasnya pada Gambar 2.

Persentase Hasil Sentimen
positif

33.3%
40.3% netral

negatif

Gambar 3. Persentase Hasil Pelabelan pada Periode Prabowo

AJISIDATU dDIWER]S] 3}B}S

En Pada Gambar 3 memperlihatkan bahwa sentimen tertinggi adalah pada sentimen negatif yaitu sebesar 40.3%,
sedgngkan sentimen positif sebesar 26.3%, dan sentimen netral sebesar 33.3%.

3.@:&1‘!}& ndingan Sentimen IKN pada Periode Jokowi dan Prabowo

B@asarkan hasil pelabelan menggunakan Lexicon dengan jumlah 600 data pada masing-masing periode, terdapat
tiga kategori sentimen yang dianalisis, yaitu sentiment posifif, negatif, dan juga netral. Dan dapat diketahui bahwa
pﬁk periode Presiden Jokow1, sentimen positif mendominasi sebesar sekitar 33%, diikuti oleh sentimen negatif sekitar
SSEIB, dan netral sekitar 31%. Sementara itu, pada periode Presiden Prabowo, sentimen negatif lebih tinggi
dibandingkan yang lain, mencapai lebih dar1 40%, diikuti oleh sentimen netral sekitar 34%, dan sentimen positif yang

lebulh rendah, sekitar 27%. Hal im1 menunjukkan adanya pergeseran persepsi publik dari yang sebelumnya relative
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3.&Pembobotan dengan TF-IDF
Be%;%lmt hasil pembobotan dengan TF-IDF, dapat dilihat pada Tabel 3. dan Tabel 4.

T seffibang pada masa Jokow1, menjadi lebih cenderung negatif pada masa awal periode Prabowo. Hasil perbandingan
x daEEI dilihat pada Gambar.4
O
'E. o Perbandingan Sentimen Feriode jokowi & Prabowo
& .y
E n fhetral
i ©
~ Q0
Mz 4
_— = Negat
= = L
: _—
n —
M —
= =
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s C = =
% Z ’ 5 . N Wﬂ.tﬂu'.ﬂ‘-fls - . "
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@ N
- Gambar 4. Perbandingan Sentimen Berdasarkan Hasil Pelabelan Kedua Periode

3.55-}1 Periode Jokowi
Barikut merupakan beberapa hasil pembobotan atau kata-kata yang sering muncul pada data untuk Periode Jokowi
dapat dilihat pada Tabel 3.
Tabel 3. Hasil Pembobotan dengan TF-IDF pada Periode Jokowi
No Bangun dukung ikn indonesia Lanjut — provek
1 0.2 0.0 02 0.0 0.1 0.3
2 0.1 03 0.1 04 0.2 0.2
3 0.4 0.2 0.3 0.1 0.0 0.2
600 0.0 0.0 0.1 0.0 0.0 0.0
3.5.2 Periode Prabowo

Berikut merupakan beberapa hasil pembobotan atau kata-kata yang sering muncul pada data untuk Periode Jokow1

dapat dilihat pada Tabel 4.

wn Tabel 4. Hasil Pembobotan dengan TF-IDF pada Periode Prabowo
—

0 Bangun Dana ikn investasi Investor - negara
B 0.1 0.1 0.2 0.0 0.0 0.0
> 2 0.3 0.0 0.1 0.0 0.1 0.2
;‘3 0.1 04 0.3 0.3 0.2 0.1
600 0 0.0 0.0 0.0 0.0 0.1

3.6 Klasifikasi Algoritma NBC, SVM dan K-NN

-
3.6.1 Pembagian Data

‘nery eysns NN wizi edue) undede ynjuaq we|ep ul sin} eAiey) yninjes neje ueibeges jeAueqiedwaw uep ueywnwnbuaw Buese(q 'z

‘yejesew niens uenelun neje 3y uesijnuad ‘uesode|] ueunsnAuad ‘yeiw) eAiey uesiinuad ‘venisuad ‘uexipipuad uebunuaday ¥njun eAuey uediynbuad e

Seﬁlah dilakukan tahap pre-processing data, pelabelan, dan pembobotan dengan TF-IDF, langkah selanjutnya adalah
m&gimplementa sikan klasifikasi dengan menggunakan model Naive Baiyes Classifier. Support Vector Machine dan
K&E earest Neighbour. Sebelum masuk ke proses klasifikasi, dataset terlebih dahulu dibagi menjadi data latih dan data
wjiedengan metode hold-out validation. Pada penelitian ini, algoritma Naive Bayes dan Support Vector Machine
meniggunakan pembagian data dengan perbandingan 70:30, di mana 70% data digunakan untuk proses pelatihan
(trglning), dan 30% sisanya digunakan untuk pengujian (testing) performa model. Dan data yang digunakan akan di
SMOTE terlebih dahulu, untuk memastikan bahwa data yang digunakan seimbang. Sedangkan untuk algoritma K-
Naarest Neighbour metode yang digunakan adalah Cross Validation dengan nilai 10 K-Fold, dengan rentang nilai k
mfai dari 3 hingga 21 dengan langkah 2 (3, 5, 7, ..., 21).

3.& Algoritma Naive Baiyes Classifier

o
H48i] pengujian pada algoritma Naive Baiyes Classifier dapat dilihat pada Tabel.4 Sampai Tabel.7 serta hasil dar
CdMffusion Matrix dapat dilihat pada Gambar 5. dan Gambar 6.

a. Reriode Jokowi

[Y WiIse
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(@ada Periode Jokow1, akan dilakukan uj1 coba performa Algoritma NBC pada setiap variasi dengan dua kondisi,
i:aitu menggunakan metode SMOTE dan tanpa SMOTE. Untuk hasil performa NBC tanpa SMOTE dapat dilihat
D;}ada Tabel 4. Sedangkan untuk hasil performa NBC dengan SMOTE dapat dilihat pada Tabel.5

N Tabel 4. Hasil Performa Algoritma NBC pada Periode Jokow1 tanpa SMOTE
O

_E- Variasi Accuracy Precision Recall F-1 Score
= GaussianNB 0.62 0.63 0.62 0.62

Qo MultinomialNB 0.63 0.65 0.63 0.63

3 BernoulliNB 0.49 0.69 0.49 0.48
— Tabel 5. Hasil Performa Algoritma NBC pada Periode Jokowi dengan SMOTE
~ Variasi Accuracy Precision Recall F-1 Score
= GaussianNB 0.73 0.74 0.73 0.73
= MultinomialNB 0.65 0.66 0.66 0.65

- BernoulliNB 0.63 0.75 0.62 0.61
N

CBerdasarkan Tabel 4 (tanpa SMOTE) dan Tabel 5 (dengan SMOTE), performa algoritma Naive Bayes Classifier
C) pada periode Jokowi meningkat setelah penerapan metode SMOTE. Variasi MultinomialNB menunjukkan
adkurasi sebesar 63% tanpa SMOTE dan tetap menjadi salah satu variasi terbaik. BernoulliNB memiliki presisi
mgegi 69% namun recall rendah 49%, menyebabkan F1-Score hanya 48%. Setelah menggunakan SMOTE,
“GaussianNB menunjukkan peningkatan signifikan dengan akurasi naik dari sebelumnya lebih rendah menjadi 73%
afnaik sekitar 9-10%), presisi 74%, recall 73%, dan F1-Score 73%. Hal in1 memunjukkan SMOTE efektif
Cnenyemmbangkan data sehingga model GaussianNB belajar lebih baik dan memberikan prediksi lebih akurat.
Secara keseluruhan, SMOTE meningkatkan performa NBC sekitar 9-25%, terutama memperkuat GaussianNB
sebagai variasi terbaik pada periode ini.
b. Periode Prabowo
Pada Periode Prabowo, akan dilakukan uj1 coba performa Algoritma NBC pada setiap variasi dengan dua kondisi.

yaitu menggunakan metode SMOTE dan tanpa SMOTE. Untuk hasil performa NBC tanpa SMOTE dapat dilihat
pada Tabel 6. Sedangkan untuk hasil performa NBC dengan SMOTE dapat dilihat pada Tabel.

Tabel 6. Hasil Performa Algoritma NBC pada Periode Prabowo tanpa SMOTE

Variasi Accuracy Precision Recall F-1 Score
GaussianNB 0.62 0.65 0.64 0.64
MultinomiaINB 0.52 0.61 0.52 0.48
BermoulliNB 0.46 0.52 0.46 0.40
@) Tabel 7. Hasil Performa Algoritma NBC pada Periode Prabowo dengan SMOTE
—
o Variasi Accuracy Precision Recall F-1 Score
® GaussianNB 0.67 0.70 0.68 0.67
S MultinomialNB 0.69 0.69 0.70 0.69
0 BernoullINB 0.59 0.78 0.59 0.55
2
~

Berdasarkan Tabel 6 (tanpa SMOTE) dan Tabel 7 (dengan SMOTE), performa algoritma Naive Bayes
Cleiﬁer (NBC) pada periode Prabowo meningkat setelah penerapan SMOTE. Varias1 GaussianNB naik akurasinya
dark 62% menjadi 67% (naik 5%), dengan F1-Score dari 64% menjadi 67% (naik 3%). MultinonialNB mengalami
pegngkatan akurasi dar1 52% menjadi 69% (naik 17%) dan F1-Score dar1 48% memjadi 69% (naik 21%),
menjadikannya variasi terbaik setelah di SMOTE. BernoulliNB juga naik dari1 akurasi 46% ke 59% (naik 13%) dan
F1gcore dari 40% ke 55% (naik 15%). Secara keseluruhan, SMOTE meningkatkan performa model sebesar 3-21%
daffimemperkuat MultinomialNB sebagai variasi paling optimal dalam klasifikasi sentimen pada periode ni.

e
3.6+3 Algoritma Support Vector Machine

H@ pengujian pada algoritma Support Vector Machine dapat dilihat pada Tabel.8 dan Tabel.11 serta hasil dar

Canfusion Matrix dapat dilihat pada Gambar 7. dan Gambar 8. dibawah 1.

a. —Periode Jokowi
g’ada Periode Jokowi, akan dilakukan uj coba performa Algornitma SVM pada setiap variasi dengan dua kondisi,
dgaim menggunakan metode SMOTE dan tanpa SMOTE. Untuk hasil performa SVM tanpa SMOTE dapat dilihat
«pada Tabel 8. Sedangkan untuk hasil performa NBC dengan SMOTE dapat dilihat pada Tabel 9.

Tabel 8. Hasil Performa Algoritma SVM pada Periode Jokowi tanpa SMOTE
Kernel Cost(C) Gamma Degree(d) Accuracy Precision Recall F1-Score

LI1e
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© Linear 10 0.68 0.71 0.68 0.68
RBF 100 0.1 . 0.68 0.69 0.68 0.68

D:EPulynnimal 0.01 10 2 0.59 0.71 0.59 0.59

- Sigmoid 100 0.1 0.62 0.63 0.62 0.62

14 Tabel 9. Hasil Performa Algoritma SVM pada Periode Jokow1 dengan SMOTE

E Kernel Cost(C) Gamma  Degree(d) Accuracy Precision Recall F1-Score

© Linear 10 s 0.70 0.72 0.69 0.69

5 RBF 100 0.1 0.71 0.73 0.71 0.71

—Polynomial 0.01 10 2 0.62 0.73 0.63 0.62

;Sigmnid 100 0.1 0.69 0.71 0.69 0.69

(Berdasarkan Tabel 8 (tanpa SMOTE) dan Tabel 9 (dengan SMOTE), dapat disimpulkan bahwa penerapan SMOTE
ruga meningkatkan performa semua kernel pada algoritma SVM untuk periode Jokow1. Kernel RBF mencatat hasil
baik setelah menggunakan SMOTE, dengan akurasi, precision, recall, dan F1-score sebesar 71%, meningkat
(Bar1 sebelumnya 68%. Kernel Linear naik dar1 68% ke 70%, Polynomual dari1 59% ke 69%, dan Sigmoid dar1 63%
Cke 68%. Secara keseluruhan, SMOTE meningkatkan performa model sebesar 2-10% dan memperkuat kernel RBF
YYebagai yang paling optimal dalam klasifikasi sentimen pada periode ini.

b. Periode Prabowo

ﬁ:dﬂ Periode Prabowo, akan dilakukan uj1 coba performa Algoritma SVM pada setiap variasi dengan dua kondisi,
itu menggunakan metode SMOTE dan tanpa SMOTE. Untuk hasil performa NBC tanpa SMOTE dapat dilihat

glada Tabel 10. Sedangkan untuk hasil performa SVM dengan SMOTE dapat dilihat pada Tabel.11

Tabel 10. Hasil Performa Algoritma SVM pada Periode Prabowo tanpa SMOTE

Kernel Cost(C) Gamma Degree(d) Accuracy Precision Recall F1-Score
Linear 10 fisa i 0.62 0.65 0.62 0.61
RBF 100 0.1 - 0.63 0.66 0.63 0.63
Polynonual 0.01 10 2 051 0.68 0.51 0.45
Sigmoid 100 0.1 0.59 0.61 0.59 0.59

Tabel 11. Hasil Performa Algoritma SVM pada Periode Prabowo dengan SMOTE

Kernel Cost(C) Gamma  Degree(d) Accuracy Precision Recall F1-Score
Linear 1 . 0.77 0.79 0.77 0.77
RBF 100 0.1 0.81 0.83 0.81 0.81
Polynomial 0.01 10 2 0.68 0.80 0.69 0.68
Sigmoid 100 0.1 0.79 0.81 0.79 0.79

?Berdasarkan Tabel 10 (tanpa SMOTE) dan Tabel 11 (dengan SMOTE), dapat disimpulkan bahwa penerapan

OTE juga meningkatkan performa semua kernel pada algoritma SVM untuk periode Prabowo. Kernel RBF
inenunjukkan hasil terbaik setelah menggunakan SMOTE, dengan nilai akurasi, precision, recall, dan F1-score
usebesar 81%, meningkat dar1 sebelumnya 63%. Kemel Linear naik dar1 62% ke 77%. Polynomual dar1 51% ke
280%, dan Sigmoid dari 59% ke 79%. Secara keseluruhan, SMOTE meningkatkan performa model sebesar 16—

=29% dan menjadikan RBF sebagai kernel paling optimal untuk klasifikasi sentimen pada periode ini

3.6.4 Algoritma K-Nearest Neighbour

Hgl pengujian pada algoritma K-Nearest Neighbour dapat dilihat pada Tabel.12 sampai Tabel.15

a. ?eriude Jokown

Eada Periode Jokow1 akan dilakukan uj1 coba performa Algoritma K-NN pada dua kondisi, yaitu menggunakan
Epetnde SMOTE dan tanpa SMOTE. Untuk hasil performa K-NN tanpa SMOTE dapat dilihat pada Tabel 12.

l?edangkan untuk hasil performa K-NN dengan SMOTE dapat dilihat pada Tabel.13

3
5
7
9

11
13
15
17

[Y wise)] JIreAg uejng jo

0.49
0.50
0.51
0.53
0.52
0.54
0.54
0.55

0.56
0.56
0.55
0.55
0.55
0.57
0.56
0.58

049
0.50
0.51
0.53
0.52
0.54
0.54
0.55

Tabel 12. Hasil Performa Algoritma K-NN pada Periode Jokow1 tanpa SMOTE
Nilai K Accuracy_ Precission Recall
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© 19 0.54 0.59 0.54
T 21 0.54 0.58 0.54
n?i‘_ Tabel 13. Hasil Performa Algoritma K-NN pada Periode Jokow1 dengan SMOTE
® NilaiK  Accuracy Precission Recall
_E' 3 0.49 0.56 0.49
- 5 0.50 0.56 0.50
- 7 0.51 0.55 0.51
= 9 0.52 0.55 0.53
= 11 0.52 0.55 0.52
= 13 0.54 0.57 0.54
o 15 0.54 0.56 0.54
- 17 0.56 0.64 0.56
E 19 0.55 0.59 0.55
N 21 0.54 0.58 0.54

CBerdasarkan Tabel 12 dan Tabel 13, performa algoritma K-Nearest Neighbor (K-NN) pada periode Jokowi
;lcndenmg kurang optimal, baik tanpa maupun dengan penerapan metode SMOTE. Tanpa SMOTE, nilai K terbaik
nadalah 17 dengan akurasi tertinggi 56%, precision 64%, dan recall 56%. Namun, secara umum akurasi seluruh
riasi K tidak melebihui 56%, menunjukkan K-NN kurang efektif pada data yang tidak seimbang. Setelah
nerapan SMOTE, performa K-NN tidak mengalami peningkatan signifikan karena data hanya tersedia untuk K
03 3 dengan hasil yang sama seperti tanpa SMOTE (akurasi 49%, precision 56%, recall 49%). Dengan demikian,
LSMOTE tidak terbukti efektif untuk meningkatkan performa K-NN pada dataset ini, dan K-NN bukan pilihan
optimal untuk klasifikasi sentimen pada periode Jokowi, baik dengan data seimbang maupun tidak seimbang.
b. Periode Prabowo
Pada Periode Prabowo, akan dilakukan uji coba performa Algoritma K-NN dengan dua kondisi, yaitu
menggunakan metode SMOTE dan tanpa SMOTE. Untuk hasil performa K-NN tanpa SMOTE dapat dilihat pada
Tabel 14. Sedangkan untuk hasil performa K-NN dengan SMOTE dapat dilihat pada Tabel 15.

Tabel 14. Hasil Performa Algoritma K-NN pada Periode Prabowo tanpa SMOTE

Nilai K Accuracy  Precission Recall

3 0.37 0.33 0.37
5 0.36 0.29 0.36
7 0.36 022 0.36
9 0.39 0.58 0.39
11 042 0.63 0.42
13 0.44 0.62 0.44
15 0.46 0.65 0.46
17 045 0.62 0.45
19 0.46 0.63 0.47
21 047 0.58 0.47

Tabel 15. Hasil Performa Algoritma K-NN pada Periode Prabowo dengan SMOTE
Nilai K Accuracy Precission Recall

3 037 0.33 0.37
5 0.36 0.29 0.36
7 0.36 0.22 0.36
9 0.39 0.58 0.39
11 042 0.63 042
13 0.44 0.62 0.44
15 046 0.65 0.46
17 045 0.62 0.45
19 046 0.63 0.47
21 047 0.58 0.47

BI[NG JO AJISISATUN dIWE[S] 3)e}S

Berdasarkan Tabel 14 dan Tabel 15, performa algoritma K-Nearest Neighbor (K-NN) pada periode Prabowo

megunjukkan hasil yang serupa tanpa dan dengan penerapan metode SMOTE. Akurasi tertinggi dicapai pada nilai
K521 dengan 47%, precision sebesar 58%, dan recall 47%. Secara keseluruhan, nila1 akurasi, precision, dan recall di
bérbagal nila1 K relatif rendah dan tidak menunjukkan peningkatan signifikan setelah SMOTE diterapkan. Hal mi
m&gindikas ikan bahwa SMOTE tidak memberikan dampak positif terhadap performa K-NN pada periode Prabowo,
dafivalgoritma ini kurang cocok digunakan untuk klasifikasi sentimen pada data tersebut.
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3.6:5 Perbandingan Akurasi Ketiga Algoritma

a. Periode Jokow1

OBerdasarkan data terkait IKN pada Periode Pemerintahan Jokowi, dari ketiga algoritma yang digunakan yakni,
“Naive Bayes Classifier (NBC), Support Vector Machine (SVM), dan K-Nearest Neighbors (KNN), dapat

Cdisimpulkan bahwa algoritma Naive Bayes Classifier menunjukkan performa tertinggi dengan akurasi sebesar
ﬂS %, seperti ditampilkan pada Gambar 5.

Perbandingan Akurasi Algoritma

T3 a7l

0 %t

Akcuras)

1
Algoritma

Gambar 5. Perbandingan Akurasi Ketiga Algoritma pada Periode Jokowi
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b. aPeriode Prabowo

ABerdasarkan data terkait IKN pada Periode Pemerintahan Prabowo, dari ketiga algoritma yang digunakan yakni,

aNaive Bayes Classifier (NBC), Support Vector Machine (SVM), dan K-Nearest Neighbors (KNN), dapat

cthsimpulkan bahwa algoritma Support Vector Machine menunjukkan performa tertinggi dengan akurasi sebesar
81%, seperti ditampilkan pada Gambar 6.

Perbandingan Akurasi Algoritma

odl

Akuras

47

Hg&;;rtii
Gambar 6. Perbandingan Akuras1 Ketiga Algoritma pada Periode Prabowo
3.7 Visualisasi Data

Berikut merupakan hasil visualisasi data komentar terkait topik IKN (Ibu Kota Negara Baru) yang divisualisasikan
mehggunakan Wordcloud. Visualisasi in1 dibagi menjadi tiga kategori, yaitu visualisasi untuk data dengan sentimen
poﬁtif* senfimen negatif, dan sentimen netral. Visualisasi tersebut dapat dilihat pada Gambar 13 dan Gambar 14.

g

3.’Iu.;l Periode Jokowi
Begkut merupakan visualisasi data Positif, Negatif dan Netral pada data untuk Periode Presiden Jokowi. Dapat dilihat
pala Gambar 7.
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Gambar 7. Visualisasi (a) Data Positif, (b) Data Negatif, dan (c) Data Netral pada Periode Jokowi

Berdasarkan Gambar 7 dapat disimpulkan bahwa gambar tersebut menyajikan visualisasi wordcloud untuk
m48ing-masing kategori sentimen positif (a), negatif (b), dan netral (c) dengan topik pemindahan Ibu Kota Negara
(IKN) pada periode pemerintahan Presiden Jokowi. Berdasarkan hasil visualisasi, kata "IKN", "dukung", dan
“bﬁgun" mendominasi pada sentimen positif, menunjukkan adanya dukungan publik terhadap pembangunan IKN.
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Sefpntara ifu, senfimen negatif menampilkan kata seperti "uang", "rakyat", dan "henti", yang mencerminkan
kEwatir&n publik terhadap pembiayaan dan dampaknya terhadap masyarakat. Adapun pada sentimen netral, kata-
kafa sepert1 "proyek", "simbol", dan "identitas" muncul, yang mengindikasikan adanya pandangan yang bersifat

tif atau deskriptif terhadap 1su IKN. Visualisasi in1 membantu memberikan gambaran umum persepsi publik
di media sosial terhadap pemindahan IKN selama masa pemerintahan Presiden Jokowi.

322 Periode Prabowo
Bedikut merupakan visualisasi data Positif, Negatif dan Netral pada data untuk Periode Presiden Prabowo. Dapat
di]éat pada Gambar 8.
Word Cloud Sentimen Posi org Cloue Stﬂlr'tnw* Word Cloud Sentimen Netral
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Gambar 8. Visualisasi (a) Data Positif, (b) Data Negatif, dan (c) Data Netral pada Periode Prabowo

Berdasarkan Gambar 8 dapat disimpulkan bahwa gambar tersebut menyajikan visualisasi wordcloud untuk data
sentimen positif (a), negatif (b), dan netral (¢) terkait pemindahan Ibu Kota Negara (IKN) pada periode pemerintahan
Prabowo. Pada sentimen positif, kata-kata seperti "IKN", "mvestor", "bangun", dan "dukung" mendominasi,
mengindikasikan optimisme masyarakat terhadap dukungan investasi dan kelanjutan proyek IKN. Sementara 1tu, word
cloud sentimen negatif memperlihatkan kata "vang", "dana", "ikhlas", dan "bengkalai", yang mencerminkan
kekhawatiran publik terkait pembiayaan dan potensi kegagalan proyek. Pada sentimen netral, kata- kata seperti "kerja",
"undang", dan "investor" muncul sebagai bagian dari wacana yang lebih informatif dan diskursif. Perbandingan visual
ini menunjukkan adanya pergeseran narasi dan fokus isu publik dalam menyikapi proyek IKN pada masa
pemerintahan Prabowo.

4. KESIMPULAN

Penelitian 1m1 mengungkap dmmamika sentimen masyarakat terhadap kebijjakan pemindahan Ibu Kota Negara (IKN)
pada masa pemerinfahan Presiden Joko Widodo dan Presiden Prabowo Subianto. Dengan pendekatan machine
leﬁmg menggunakan algoritma NBC, SVM, dan K-NN, serta proses pelabelan Lexicon dan pembobotan TF-IDF,
ditemukan bahwa sentimen negatif meningkat dari 35,9% pada periode Jokowi menjadi 40,3% pada periode Prabowo.
Daw sisi performa, NBC unggul di periode Jokowi dengan akurasi 73%, sedangkan SVM unggul di periode Prabowo
dc%an akurasi 81%. Evaluasi metrik precision, recall, dan Fl-score menunjukkan SVM lebih akurat dalam
mengklasifikasikan kelas minoritas. Penggunaan metode SMOTE terbukti meningkatkan performa model secara
si%;f;kam terutama pada algoritma NBC dan SVM. SMOTE efektif dalam menyeimbangkan data tidak seimbang,

ga menghasilkan model yang lebih adil dan akurat. Penelitian m1 menunjukkan pentingnya evaluasi menyeluruh

dafteknik penyeimbangan data dalam analisis sentimen media sosial. Studi lanjutan disarankan dengan data lebih
beﬁ': dan eksplorasi algoritma lain seperti ensemble learning.
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Nn-

Tweet

@NovalAssegal Aneh program lebih gila dari IKN gitu kok diandelin. IKN: 20%
dari 400T+ itu (rencananya) sekali aja. Lha ini 400T setiap thn...
https://t.co/m6TkKCVMQrv

@raplinhawk @worksfess Dua2-ny ikn + transum

| @worksfess Ga enak di ikn. Masih dikelilingi hutan. Udagitu tinggalnya ke di

| asrama sekamar ber-6

@NinaCarla07 Mati aja IKN...kayak rumah hantu...jin buang Anak...pas tuuu...
langaaaa plongoooo

@Naurafayruzya @Kimberley_2024 Cb lu tny pada @cakimiNOW kan dia jg
ikut potong tumpeng. Trs tny jg sama Surya Paloh kan dia jg yg ngotot IKN

dijadikan UU. Perihal urgensi dua pimpinan parpol itu jg paham.

@NandangEPrayogi Gue sampe Rajeg udah tahun 2024 pulang dari Rajeg IKN
udah jadi

@wildtflower Knp harus ke ikn kalo bisa di setiap domisili? Lagian tugas
pemerintah ya mikirin angka job seekers yg udah sampe level urgency bukannya
manfaatin wacana ibukota yang gajelas developmentnya akan gimana. Capek
banget.

@psi_id @RajaJuliAntoni Makanyan anggaran bangun IKN alihkan buat rakyat
wk wk wk

@tvOneNews siap siap semua pajak naik 1009 buat biayai makan gratis sama
biayai IKN

10

@worksfess Maksimal umur 35thn pliss biar bisa gaaskeun pengen banget di
IKN kalo lanjut bisa next kaya SG sih

11

| @windrh1 @erwinr80 @Kimberley_2024 IKN yg skr baru digarap seluas area

monas aja sdh nelan biaya 70 Trilyun. Semua semata demi legacy jokowi.
Membangun berdasarkam nafsu. Bukan demi rakyat.

12

@MySnowFlowerl Yang paling basic aja.. pembangunan di IKN merupakan
sebuah investasi dlm beberapa bidang kalau nggak segera beroperasi bakalan
merugi. Yg bisa dilihat langsung yah kerugian ekonomi..

13

@worksfess Eman&Jadi bikin ikn?

14

@worksfess Wkwkwkwk PRIORITASIN ORANG LOKAL DULU PAK BUAT
JADI TENAGA IKN!!!

600

@opkyanggriawan_ @PartaiSocmed lkn jg ngayal tp diwujudkan pake utang

Gambar B.1. Data Awal Periode Jokow1
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Tweet

@abu_waras Sebutkan dong negara mana tunjukkan surat nya biar masyarakat
tau kan bangga jika memang ada.... Trik nya sama yg dulu bilang investor

| rebutan ingin Inves di IKN tapi nyatanya HOAKS

@TirtolD kemaren jg ada yg ngomong banyak yg pgn invest ke ikn tuh

@DS_yantie Bukan pajak yg gak gedek buk tp ekonomi Indonesia yg kurang
cepat tumbuh nya malahan hutang Indonesia lebih cepat pertumbuhannya IKN
itu gak penting buk ngpain dipaksain dibangunin

@DS_yantie Abis tekor mau cuci tangan apa mau mundur soal nya kan biasanya
gitu tabiat pejabat di indo selalu lari pas udah terjadi masalah contoh IKN yg
dibuat si raja Jawa ga ada lanjutan tuh anj

@mas_veel Pembenci yg ga bisa move on kayaknya siapa tau karena faktor ga
diajak lagi ke IKN maybe. Eehehe doi kan pernah jilat-jilat + bagusin apresiasi
ke IKN pas 2022-2023 diundang Presiden Jokowi ke IKN. gw mantan follower
dia pas masih bertiga bareng

- @Mdy_Asmaral 701 Sama SPT kemaren INVESTOR BEJIBUN KE IKN

@Satvik_Pen bagus ini daripada IKN

| @ProfMelankolis jgn lupa yang ikn

DV |2 D

@jajangmyeonn_ iya BGT apalagi di tengah ketidakpastian indo skrg (dulu w
mikir prospek pwk bagus krn bakal banyak bangun infras dll +isu ikn ternyata

skrg gjls)

10

Tol IKN Dibuka Selama Mudik Gratis untuk Kendaraan Golongan I Kecepatan
Dibatasi 60 Km/Jam https://t.co/CGoks1v7aL

11

@crywhiledrawing pasti sama semua negara yang mau investasi buat ikn

12

@eajtraveler sm halunya kaya investor asing banyak yang invest ke ikn bro
belajar dari suhunya dalam membohongi rakyat

13

@TirtolD Hahahahaha... persis sama dg presiden sebelumnya katanya ratusan

| investor masuk antri mau invest di IKN. Prabowo bner2 belajar dari Jokowi

14

@CakKhum Jadi inget IKN yang katanya sudah ribuan investor ternyata ZONK

- @tanyakanr]l wkwk. dari awal indonesia berdiri pemimpin2 negara ini udah ada

perjanjian sama iblis salah satunya ratu pantai selatan. kalian tau ikn? lihatlah itu
design nya kayak satanis. mantan presiden yg bener2 bersih cuman yg dari jawa
timur itu. ytta

Gambar B.2. Data Awal Periode Prabowo
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LAMPIRAN C

BUKTI SUBMISSION, REVIEW DAN ACCEPTED PAPER

[bits] Submission Acknowledgement b » 8 B
Support Journal seminarid2020@gmail com yig seminar-id com Sun, May 4, 5:23PM @ «

o ma -

Nur Shabrina Nasution:

Thank you for submitting the manuscript, "ANALISIS SENTIMEN MASYARAKAT TERHADAP KEBIJAKAN IKN MENGGUNAKAN ALGORITMA NBC,
SVM DAN K-NN" to Bullding of Informatics, Technology and Scence (BITS). With the onkne joumal management system that we are using, you will
be able to track its progress through the edilorial procass by logging in 1o the jounal web site:

Submussion URL: hitps.//epurnal semnar-id com/index. php/hits/authorDashboard/submesson/ 7210
Usermame: nur shabrina

If you have any questions, please contact me. Thank you for considering this journal as a venue for your work.

Support Journal

Buiding of Informatics. Technology and Science (BITS)

Gambar C.1. Bukti Submission

[bits] Editor Decision inbox 8 &

Oris Krianto Sulaiman, M.Kom Oris ks@fiulsu.ac id via seminar- id com = Fri, May 9, 3:23PM @ =

to me, inggeh, Feby, M, Megawah

Nur Shabnna Nasution, Inggih Permana, Febi Nur Sakisah, M Aldal, Megawat Megawati:

Wea have reached a decasion regarding your submission lo Building of Informatics, Technology and Science (BITS), "ANALISISE SENTIMEN
MASYARAKAT TERHADAP KEBIJAKAN IKN MENGGUNAKAN ALGORITMA NBC, SYM DAN K-NN®

Our decision is: Revisions Required

Oris Krianto Sulaiman, M.Kom
Urnuversitas Islam Sumatera Utara, Medan

Oris ks @fLuisu.ac.id
Gambar C.2. Bukti Review
[bits] Editor Decision iabox » X 8 B
Dr. HEH? Hﬂhﬂj‘ﬂﬁi hettyrohayani@gmail.com vig seminar -«d.com Sat, May 31, B-26 AM ﬂ' @ -
o me, Inggih, Feby M, Megawati «

Nur Shabrina Nasuhon, Inggih Permana, Febi Nur Salisah, M Afdal, Megawat Megawati:

We have reached a decision regarding your submission to Building of Informatics, Technology and Science (BITS), "ANALISIS SENTIMEN
MASYARAKAT TERHADAP KEBIJAKAN IKN MENGGUNAKAN ALGORITMA NBC, SVM DAN K-NN*

Our decision is to; Accept Submission
Dr. Hetty Rohayani

Muhammadiyah Jambi University
Phone 085266157710

hettyrohayank@gmail.com

Gambar C.3. Bukti Accepted
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DAFTAR RIWAYAT HIDUP

Nur Shabrina Nasution lahir di Kota Kotamobagu, Provinsi Su-
lawes1 Utara, pada tanggal 17 November 2003. Peneliti meru-
pakan anak kedua dar1 tiga bersaudara dan berasal dan kelu-
arga sederhana yang senantiasa memberikan dukungan, baik
secara emosional maupun finansial, dalam proses pendidikan
yang ditempuh. Pendidikan formal dimula1 pada tahun 2008 di
TK Aruman, Sulawesi Utara dan diselesaikan pada tahun 2009.
Selanjutnya, peneliti melanjutkan pendidikan dasar di SDN 01 Motobo1 Kecil, Su-

lawes1 Utara, dar1 tahun 2009 hingga 2012, kemudian pindah ke SDN 069 Mom-
pang Julu, Sumatera Utara, dan menyelesaikan pendidikan dasar pada tahun 2015.

Tingkat pendidikan menengah pertama ditempuh di SMP Negeri 3 Panyabungan,
Sumatera Utara, dan diselesaikan pada tahun 2018. Peneliti kemudian melanjutkan
ke jenjang pendidikan menengah atas di SMK Negeri 1 Panyabungan, Sumatera
Utara, dan lulus pada tahun 2021. Pada tahun yang sama, peneliti diterima di
Program Studi Sistem Informasi, Fakultas Sains dan Teknologi, Universitas Islam
Neger1 Sultan Syanf Kasim Riau, melalui jalur seleksi SBMPTN. Selama men-
jalani masa studi, penelit1 aktif memperdalam pemahaman mengenai sistem infor-

mas1 dan teknologi digital secara mandirn melalui berbagai sumber pembelajaran

daring, serta senantiasa berupaya mengikuti perkuliahan dan menyelesaikan tugas-
tugas akademik dengan sungguh-sungguh. Dukungan keluarga dan lingkungan sek-
itar menjadi motivasi utama peneliti dalam menyelesaikan studi. Dengan penuh rasa
syukur, peneliti berhasil menyelesaikan pendidikan Strata Satu (S-1) dalam waktu
delapan semester dan berhasil menyelesaikan Tugas Akhir dengan judul ”Analisis
Sentimen Masyarakat Terhadap Kebijakan IKN pada Periode Jokow1 dan Prabowo
Menggunakan Algoritma NBC, SVM, dan K-NN”.



