Z

AWn < AUn )
= s 2 <
5 = 5 o
< 5 =
T Q 7,
< O X 3

R -
= Z X O w
< < |Vc Oz
= _M_._ - £ o g = g
(@) > _— m = 5 £ el “— = Ll ANn
5o I O B E 3 iU: < - g2
¥ O r A T 8 x = et i " = ANn 3 <
<EL I F3: s g% S o024 g
z < F %) DO 3 o) L o U A n %) w = £ 9
< O ol < S T = .w S - ] ann o] > x < N
a5 5§ 2 ESg £ 2 h % 8N
< g S 2 8 g == u-.—- = s 0 &
0n v 3 et = .M e = — = % =
¥ S g 223 z 5 2

Z < L 3 = <
4J X = x £
o < < 5 <
a Z 2 <

< =

v 2D -
n O — %
=5 O x L
< Z O >

w = =
ZsS¢C 5

© Hak o:umm milik UIN Suska Riau dte IS1¢ versity of Sultan Syarif Kasim Riau
_u\l Hak Cipta Dilindungi Undang-Undang
o0

AM: b= a. Pengutipan hanya untuk kepentingan pendidikan, penelitian, penulisan karya ilmiah, penyusunan laporan, penulisan kritik atau tinjauan suatu masalah.
..l/_._\_h__ b. Pengutipan tidak merugikan kepentingan yang wajar UIN Suska Riau.
2. Dilarang mengumumkan dan memperbanyak sebagian atau seluruh karya tulis ini dalam bentuk apapun tanpa izin UIN Suska Riau.

ﬂ 1. Dilarang mengutip sebagian atau seluruh karya tulis ini tanpa mencantumkan dan menyebutkan sumber:
c

UIN SUSKA RIAU



Bee D e e

1. Dilarang mengutip sebagian atau seluruh karya tu i tanpa mencantumkan dan menyebutkan sumber:
a. Pengutipan hanya untuk kepentingan pendidikan, penelitian, penulisan karya ilmiah, penyusunan laporan, penulisan kritik atau tinjauan suatu masalah.
b. Pengutipan tidak merugikan kepentingan yang wajar UIN Suska Riau.

2. Dilarang mengumumkan dan memperbanyak sebagian atau seluruh karya tulis ini dalam bentuk apapun tanpa izin UIN Suska Riau.

UIN SUSKA RIAU




1. lnarang menguup se
a. Pengutipan hanya untuk kepentingan pendidikan, penelitian, penulisan karya ilmiah, penyusunan laporan, penulisan kritik atau tinjauan suatu masalah.
b. Pengutipan tidak merugikan kepentingan yang wajar UIN Suska Riau.

2. Dilarang mengumumkan dan memperbanyak sebagian atau seluruh karya tulis ini dalam bentuk apapun tanpa izin UIN Suska Riau.

UIN SUSKA RIAU




‘nery eysng NN uizi edue) undede ynjuaq wejep 1ul sin} eAley yninjas neje ueibeqas yeAueqiadwaw uep ueyjwnwnbuaw Buele|iq 'z

VI VISNS NIN
o0}

‘nery eysng NiN Jelem BueA uebunuaday uexibniaw yepy uednynbuad “q

‘yejesew mens uenelun neje ynuy uesijnuad ‘uelode] ueunsnAuad ‘yeiw| efiey uesijnuad ‘uenijauad ‘ueyipipuad uebunuaday ynun eAuey uednnbuad ‘e

£

&

3
\lyﬂ

\)

JJaquins ueyIngaAusw uep ueywniuesusaw eduey 1ul siny A1y yninas neje ueibegas diynbusw bBuele|iq |

Ors

Buepun-Buepun 1Bunpuijg ediD yeH

-LEMBAR HAK ATAS KEKAYAAN INTELEKTUAL

1d19o AgH @

Ttigas Akhir yang tidak diterbitkan ini terdaftar dan tersedia di Perpustakaan
Lt?qiversitas Islam Negeri Sultan Syarif Kasim Riau adalah terbuka untuk umum
d@gan ketentuan bahwa hak cipta pada penulis. Referensi kepustakaan
diperkenankan dicatat, tetapi pengutipan atau ringkasan hanya dapat dilakukan
s%’zin penulis dan harus disertai dengan kebiasaan ilmiah untuk menyebutkan

w
sumbernya.
jeh]

Pﬁmggandaan atau penerbitan sebagian atau seluruh Tugas Akhir ini harus
n‘%}amperoleh izin dari Dekan Fakultas Sains dan Teknologi Universitas Islam
Negeri Sultan Syarif Kasim Riau. Perpustakaan yang meminjamkan Tugas Akhir
ini untuk anggotanya diharapkan untuk mengisi nama, tanda peminjaman dan

tanggal pinjam.

uej[ng Jo AJISIdATU) DTWER[S] 3}e}§

~

nery wisey Jreig



drding SENgutp sepagia dlau eluru Karva iu _Z_Hm_..__”uc 2Nca U Ka aa enyebutka U per.
a. Pengutipan hanya untuk kepentingan pendidikan, penelitian, penulisan karya ilmiah, penyusunan laporan, penulisan kritik atau tinjauan suatu masalah.
b. Pengutipan tidak merugikan kepentingan yang wajar UIN Suska Riau.
2. Dilarang mengumumkan dan memperbanyak sebagian atau seluruh karya tulis ini dalam bentuk apapun tanpa izin UIN Suska Riau.

UIN SUSKA RIAU



https://v3.camscanner.com/user/download

‘nery eysng NN uizi eduey undede ynjuaq wejep iul sijn eAley yninjas neje ueibegas yelueqiadwaw uep uejwnwnbuaw Buele|iq 'z

‘nery eysng NiN Jelem BueA uebunuaday uexibniaw yepy uednynbuad “q

‘yejesew nens uenelun neje ynuy uesinuad ‘uelode| ueunsnAuad ‘yeiw) eAiey uesiinuad ‘uenjpuad ‘ueyipipuad uebunuaday ynmun eAuey uednnbusad e

s

s

g
.\n/lﬂ

b

JJaquins ueyIngaAusw uep ueywniuesusaw eduey 1ul siny A1y yninas neje ueibegas diynbusw bBuele|iq |

Buepun-Buepun 1Bunpuijg ediD yeH

T
=/

I
|-

ABSTRAK

¥ e

1d1

)

P‘éhdidikan memiliki peranan penting dalam keberlangsungan hidup manusia.

LA

Dengan adanya pendidikan, manusia mendapatkan ilmu pengetahuan yang dapat
d?_gunakan untuk memajukan bangsa dan negara. Salah satu penunjang majunya
pendidikan adalah mahasiswa. Mahasiswa yang memiliki keterampilan yang baik
séﬁgat dibutuhkan dalam masyarakat. Dalam prosesnya, mahasiswa menghadapi
b{é:'rbagai beban akademik yang dapat mempengaruhi kesiapan mereka, seperti
k;rangnya pemahaman materi, pengambilan sks yang tidak sesuai, dan
péfmasalahan akademik lainnya. Penelitian ini bertujuan untuk menganalisis pola
kesiapan akademik mahasiswa berdasarkan data mahasiswa ppl fakultas tarbiyah
dan keguruan UIN Suska Riau dengan menggunakan algoritma apriori. Data yang
digunakan mencakup atribut seperti jumlah sks yang sudah diambil, nilai
microteaching, nilai ppl, dan status seminar proposal. Hasil penelitian menunjukkan
adanya 117 atura asosiasi yang diperoleh dengan menggunakan support 10% dan
confidence 70%. Salah satu aturan yang ditemukan adalah nilai microteaching
memiliki pengaruh kepada status seminar proposal. Mahasiswa dengan nilai
n'}_icroteaching B+ cenderung mengalami keterlambatan seminar proposal.
V%Iaupun seminar proposal tidak secara langsung memengaruhi kelulusan ppl,

né’mun tetap menjadi indikator kesiapan akademik yang penting.

4

Kata kunci: Data mining, aturan asosiasi, algoritma apriori
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Education plays an important role in human survival. With education, humans gain
3

knowledge that can be used to advance the nation and state. One of the supporters
ogthe advancement of education is students. Students who have good skills are
needed in society. In the process, students face various academic burdens that can
affect their readiness, such as lack of understanding of the material, taking
iﬁ?appropriate credits, and other academic problems. This study aims to analyze the
p;_t;tern of academic readiness of students based on data of ppl students of the faculty
oi‘farbiyah and keguruan UIN Suska Riau by using the apriori algorithm. The data
used includes attributes such as the number of credits that have been taken,
microteaching scores, ppl scores, and proposal seminar status. The results showed
117 association rules obtained using 10% support and 70% confidence. One of the
rules found is that microteaching grades have an influence on proposal seminar
status. Students with a microteaching grade of B+ tend to experience delays in
proposal seminars. Although the proposal seminar does not directly affect the ppl

completion, it is still an important indicator of academic readiness.

wn
@ywords: Data mining, association rules, apriori algorithm.
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Assalammu ’alaikum wa rohmatullohi wa barokatuh.

| e1d12 YeH 6

__ Alhamdulillahi robbil’alamin, tak henti-hentinya kami ucapkan kehadirat
Aiﬂah Subhanahu wa ta’ala, yang dengan rahmat dan hidayah-Nya kami mampu
rﬁényelesaikan Tugas Akhir ini dengan baik. Tidak lupa bershalawat kepada Nabi

dan Rasul-Nya, Nabi Muhammad Sholallohu ‘alaihi wa salam, yang telah

nj?mbimbing kita sebagai umatnya menuju jalan kebaikan.

S

=

) Tugas Akhir ini disusun sebagai salah satu syarat untuk mendapatkan gelar
sé;fjana pada jurusan Teknik Informatika Universitas Islam Negeri Sultan Syarif
Iélsim Riau. Banyak sekali pihak yang telah membantu kami dalam penyusunan
laporan ini, baik berupa bantuan materi ataupun berupa motivasi dan dukungan
kepada kami. Semua itu tentu terlalu banyak bagi kami untuk membalasnya, namun

pada kesempatan ini kami hanya dapat mengucapkan terima kasih kepada:

1. Bapak Prof. Dr. Khairunnas Rajab, M.Ag,. selaku Rektor Universitas Islam
Negeri Sultan Syarif Kasim Riau.

2. Bapak DR. Hartono, M.Pd selaku Dekan Fakultas Sains dan Teknologi
»  Universitas Islam Negeri Sultan Syarif Kasim Riau.
- 3. Bapak Iwan Iskandar, M.T. selaku Ketua Jurusan Teknik Informatika
= Universitas Islam Negeri Sultan Syarif Kasim Riau.
4. Ibu Fitra Kurnia, S.T., M.Kom. selaku Dosen Pembimbing Akademik yang
; teah memberikan arahan dan nasehat selama perkuliahan.
: 5. Bapak Dr. Alwis Nazir, S.T., M.Kom. selaku Pembimbing 1 Tugas Akhir.
_____ Terima kasih banyak telah banyak meluangkan waktu, memberikan
masukan, saran, motivasi, semangat, arahan dan bimbingan yang sangat
membantu penulis dalam pengembangan diri dan menyelesaikan Tugas
Akhir ini.
Bapak Suwanto Sanjaya, S.T.,M.Kom., selaku Pembimbing 2 Tugas Akhir.
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dan motivasi serta arahan dan bimbingan yang sangat memabntu penulis
dalam menyelesaikan tugas akhir.

Ibu Fadhila Syafira, S.T., M.Kom, selaku Dosen Koordinator Tugas Akhir
Jurusan Teknik Informatika Fakultas Sains dan Teknologi Universitas
Sultan Syarif Kasim Riau.

Bapak Jasril, S.Si, M.Sc selaku dosen penguji 1 dan bapak Muhammad
Affandes, S.T., M.T. selaku dosen penguji 2 yang telah memberikan
masukan dan saran kepada penulis sehingga tugas akhir ini dapat
terselesaikan dengan baik dari sebelumnya.

Seluruh dosen Teknik Informatika yang telah memberikan ilmu dan arahan

yang bermanfaat.

. Untuk kedua orang tua tercinta, terkhusunya ibunda Eva Susilawati dan

ayahanda Alm. Zulhasmi yang telah memberikan kasih sayang, doa dan
pelajaran yang sangat berharga sedari kecil sampai pada saat ini.

Keluarga, sahabat dan teman-teman seperjuangan TIF D 2020 yang telah
memberikan dukungan dan bantuan selama penyelesaian Laporan Tugas
Akhir ini.

Kami menyadari bahwa dalam penulisan laporan ini masih banyak

alahan dan kekurangan, oleh karena itu kritik dan saran yang sifatnya

membangun sangat kami harapkan untuk kesempurnaan laporan ini. Akhirnya kami

b:érharap semoga laporan ini dapat memberikan sesuatu yang bermanfaat bagi siapa

saia yang membacanya.

VE’;‘zssalamu ‘alaikum wa rohmatullohi wa barokatuh.
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BAB 1
PENDAHULUAN

2MeH 6

Bl1dl

11 Latar Belakang

2_ Pendidikan merupakan salah satu hal yang paling penting dalam kehidupan,
kgjena dengan pendidikan manusia dapat meraih ilmu yang bermanfaat untuk
p;)}\gembangan diri ataupun mempeberdayakan potensi alam dan lingkungan untuk
kigipentingan hidup manusia. Pendidikan punya peran yang sangat penting sebagai
séjjah satu upaya dalam mempersiapkan generasi yang akan datang bertujuan agar
séi;eorang memperoleh pengajaran dan ilmu pengetahuan(Tomi & Nuryanuwar,
2b22). Mahasiswa merupakan salah satu penunjang dalam majunya pendidikan.
Menurut penelitian (Silmi et al., 2024) mahasiswa dihadapkan dalam beban
pembelajaran yang kompleks, seperti beban kurikulum, tuntutan skill yang tinggi
dalam pekerjaan, dan tekanan dari akademik. Untuk itu, mahasiswa harus memiliki
konsep diri yang positif, khususnya dalam kemampuan akademik seperti
pemahaman materi dan skill yang mendalam(V Ruslau et al., 2023). Kesiapan
akademik dipengaruhi oleh beberapa faktor, seperti efikasi pembelajaran, jumlah
satuan kredit semester (sks), kondisi ekonomi, kebiasaan membaca, support dari

oiéng terdekat dan kemahiran akademik(Septiana et al., 2020).

n

=  Dalam konteks penelitian ini, data yang digunakan adalah data mahasiswa
ppl fakultas tarbiyah dan keguruan tahun 2023. Data diperoleh melalui wawancara
dgngan pihak fakultas. Data ini terdiri dari 15 atribut, termasuk status seminar
p?jbposal dan nilai ppl yang mempresentasikan kesiapan akademik mahasiswa.
Eiérdasarkan hasil wawancara, persyaratan mengikuti ppl yaitu telah menyelesaikan
nﬁnimal 110 pengambilan sks dan mendapatkan nilai microteaching minimal b-.
Dari data yang diperoleh, sebagian besar mahasiswa memenuhi persyaratan
te%ebut dan berhasil lulus dalam ppl. Namun, ditemukan bahwa banyak mahasiswa

semester 7 belum menyelesaikan seminar proposal pada semester ini.

pa¥]

= Analisis pola data diperlukan untuk membantu memberikan informasi untuk

]

pgéses evaluasi oleh pihak fakultas. Salah satu teknik data mining yang digunakan
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uﬁtuk menganalisis pola data pendaftaran mahasiswa ppl ini adalah Association
Rﬁle Mining (ARM). ARM adalah teknik yang digunakan untuk mengetahui proses
afié saja yang terjadi secara bersamaan(Santoso, 2021). Analisis aturan asosiasi,
atau biasa dikenal sebagai Association rule merupakan suatu aturan yang bertujuan
untuk menemukan keterkaitan kombinasi antar item dari dataset(Pratiwi et al.,
28-24).

—

¢n» Salah satu algoritma asosiasi yang digunakan adalah algoritma apriori.
A@goritma apriori merupakan algoritma pengambilan data dengan aturan asosiatif
u:\?i:tuk menentukan hubungan antar item atau atribut dari dataset(Santoso, 2021).
Aigoritma apriori ini adalah algoritma klasik yang sering digunakan untuk
menentukan semua set item yang sering muncul dalam dataset. Algoritma ini
menggunakan pengetahuan sebelumnya tentang sifat—sifat dataset item yang sering
muncul(Srinadh, 2022). Pada penelitian (Priyanto & Arifa, 2022) membahas
tentang implementasi algoritma apriori pada toko swalayan. Kecepatan eksekusi
algoritma apriori relatif singkat. Ada beberapa faktor juga dalam mempengaruhi
hasil kecepatan eksekusi, yaitu data transaksi yang besar, penentuan nilai minimal
support, confidence, serta lift.

~ Tujuan dari penelitian ini adalah untuk menemukan pola—pola yang
tersembunyi dalam data ppl. Identifikasi pola bisa memberikan insight atau inforasi
yéﬁg berguna bagi pihak fakultas. Dengan adanya insight ini, pihak fakultas bisa
rr:iangambil langkah—langkah strategis untuk membantu mahasiswa dalam
ngéncapai kesiapan akademik yang optimal. Selain itu, hasil analisis ini dapat
df‘gunakan untuk membantu evaluasi kebijakan akademik, seperti peningkatan
dieilam pembelajaran nilai microteaching, persiapan dalam seminar proposal,

p:e:fsiapan ppl, dan kesiapan akademik lainnya.

172 Rumusan Masalah

= Berdasarkan latar belakang yang telah dijelaskan oleh penulis, maka fokus

dalam penelitian ini yaitu:

=

uisey J

nery w
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1. Bagaimana hubungan pola antar atribut dataset terhadap kesiapan
akademik mahasiswa fakultas tarbiyah dan keguruan?

no

Bagaimana hasil analisis ARM dengan algoritma apriori dapat

e1dio yeH o

memberikan wawasan untuk meningkatkan kesiapan akademik

mahasiswa untuk kedepannya?

M1]1w

15_3 Batasan Masalah

; Tujuan dari menetapkan batasan masalah adalah untuk memastikan bahwa
pijé\mbahasan tetap berfokus pada inti rumusan masalah sebelumnya. Batasan
niésalah pada penelitian yang dilakukan adalah:

fah

~ 1. Penelitian hanya berfokus pada mencari pola asosiasi antar atribut yang
berkaitan dengan kesiapan akademik dan tidak membahas faktor
eksternal seperti kondisi lingkungan ppl.

2. Algoritma apriori hanya dilakukan untuk analisis pola atau hubungan
antar atribut dalam dataset, tanpa melibatkan klasifikasi, cluster, atau
prediksi.

3. Atribut data yang digunakan hanya 5 dari 15 atribut, yaitu program studi,
nilai microteaching, status sudah sempro atau belum, jumlah sks yang

= sudah diambil, dan nilai ppl.

14 Tujuan Penelitian

Tujuan dari penelitian ini adalah untuk mengidentifikasi pola tersembunyi
d&ri dataset untuk memberikan informasi kesiapan akademik mahasiswa dengan
nij?énganalisis hubungan atribut-atribut seperti program studi, sks, status sempro dan
mlal microteaching dan nilai ppl. Penerapan dengan menggunakan algoritma

a_griori dapat menghasilkan informasi yang dapat digunakan pihak fakultas dalam

melakukan evaluasi kesiapan akademik.

155 Manfaat Penelitian

f Penelitian ini diharapkan dapat memberikan manfaat akademik dan praktis.
Siégara akademik, penelitian dapat menambah wawasan dalam bidang analisis data
p%ﬂa bidang pendidikan. Secara praktis, penelitian ini bisa digunakan sebagai

M BTAT 111
NIV W



rﬁerensi bagi pihak fakultas tarbiyah dan keguruan dalam meningkatkan strategi

=

pembelajaran dan pembinaan mahasiswa agar lebih siap dalam penyelesaian

®
akademik.
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BAB 2
KAJIAN PUSTAKA

1dIo jeH 6

2;1 Kajian Metode

2;2;.1 Data Mining

c Data mining merupakan proses perhitungan statistik yang biasanya
d%unakan untuk mengidentifikasikan informasi yang bermanfaat dan pengetahuan
—gpengetahuan yang terkait dari berbagai database yang besar. Data mining
sebenarnya bukan sebuah teknik atau teknologi yang utuh dan berdiri sendiri. Data
mining termasuk ke dalam bagian proses Knowledge Discovery in
fatabase(Rajagukguk et al., 2020). Algoritma serta teknik data mining ini sangat
berguna untuk analisis data. Data mining secara implisit dapat mengekstrak
informasi yang berguna dari data mentah. Pengetahuan yang diperoleh dapat
digunakan dalam berbagai bidang. Data mining sangat membantu dalam

menyelidiki hubungan yang tidak terkait dalam data(Santoso, 2021).

Patterns Knowledge

Preprocessing Transformation

Target Data

Interpretation
Preprocessed K

Data Transformed Data Mining

Data
Data
Selection

Gambar 2.1 Proses KDD

nery wisey J
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Ada beberapa tahapan dalam proses Data Mining menurut (Xie, 2021),

Select Data

Langkah pertama dalam proses data mining adalah memilih data
yang akan digunakan untuk penelitian. Pemilihan data yang tepat adalah
kunci untuk mendapatkan hasil yang akurat.
Preprocessing data

Pada tahap ini, data yang telah dipilih akan melakukan pemrosesan
untuk meningkatkan kualitas data. Dalam tahapan ini yang dilakukan yaitu
penghapusan noise data, mengurangi redundansi data, dan penghapusan
atribut yang tidak relevan. Proses ini bertujuan mempersiapkan data agar
bisa dianalisis lebih lanjut.
Data Selection

Dalam seleksi data, hanya data yang relevan yang akan dipilih untuk
diproses lebih lanjut.
Data Transformation

Data yang sudah dipilih kemudian ditansformasi menjadi format
yang lebih sesuai untuk analisis. Data diubah dalam bentuk yang lebih cocok
untuk algoritma data mining yang akan digunakan. Transformasi ini penting
untuk memaksimalkan efisiensi dan akurasi algoritma yang akan digunakan.
Select data mining method

Berdasarkan jenis datanya, pilih metode data mining yang sesuai.
Setelah metode ditentukana, pilih algortima terbaik yang akan diterapkan,
seperti algoritma apriori untuk asosiasi atau k-means untuk clustering.
Pemilihan metode dan algoritma ini disesuaikan dengan konteks yang akan
diteliti.
Data Mining: get hidden information

Pada tahap ini, metode dan algoritma yang telah dipilih digunakan
untuk mengekstraksi informasi tersembunyi dari data. Proses ini digunakan
untuk menemukan pola pola asosiasi, tren, atau hubungan yang tidak terlihat

dalam data mentah.
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2.1.2

7.

&0

Evaluation

Informasi yang dihasilkan dari tahap data mining kemudian akan
dievaluasi. Evaluasi ini bertujuan untuk menyaring informasi yang tidak
relevan dan memastikan hanya informasi yang diperlukan yang akan
disimpan.
Representation of knowledge

Langkah terakhir dari proses data mining adalah membuat analisis
dan menyajikan informasi yang telah disaring dalm bentuk yang mudah
dipahami. Representasi bisa ditampilkan dalam bentuk laporan, grafik, atau
viasualisasi lain yang berguna dalam interpretasi hasil data mining.

Pengelompokan data mining
Dalam data mining juga ada beberapa teknik untuk mengolah data yang

tadinya mentah menjadi suatu wawasan pengetahuan yang bermanfaat. Teknik ini

dikembangkan dan dapat berguna dalam proyek — proyek yang menggunakan data

mining. Contoh dari teknik yang digunakan adalah association, classification,

clustering, prediction, sequential patterns, dan decision trees(Gheisari et al., 2022).

1.

N

je)

=R

SIJAIU[) dDTWR]S]

IeAG Ue}l[Nng Jo Ajr

nery wisey Ji

Association

Association adalah salah satu teknik yang terkenal dalam data
mining. Cara kerja asosiasi yaitu dengan menemukan hubungan antara data
atau kombinasi item yang nantinya berguna untuk memprediksi pola.
Karena itulah asosiasi biasa disebut sebagai Link Technique. Sebagai contoh
yaitu analisa pembelian di swalayan. Dengan teknik asosiasi, dapat
diketahui berapa besar kemungkinan seseorang membeli kopi bersamaan
dengan susu.
Classification

Classification merupakan teknik data mining yang mengkategorikan
setiap objek ke dalam suatu kelompok atau kelas-kelas tertentu. Teknik ini
digunakan untuk memperkirakan kelompok dari suatu objek yang belum

diketahui labelnya.
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g_3 Clustering
| Clustering merupakan proses yang dimana data yang sama dibagi

menjadi kelompok - kelompok yang disebut cluster. Setiap data

e1dio

dikelompokkan berdasarkan kemiripan dengan data yang lain.
4. Prediction
Prediction adalah teknik data mining yang memperkirakan hasil dari

output berdasarkan pola yang ditemukan dari data historis. Prediksi

SNS NIN Y!1w

menggunakan machine learning untuk memprediksi variabel target.

o 5. Sequential Patterns

Sequential petterns adalah metode data mining yang digunakan

c untuk mengklasifikasikan pola yang sama, peristiwa yang terjadi, dan
variasi dalam data transaksi yang terjadi secara berurutan. Metode ini
digunakan untuk mengungkap urutan kejadian yang sering muncul. Hasil
dari pola ini bisa digunakan untuk membuat prediksi atau membuat
keputusan.

6. Decision Tree

Decision tree merupakan teknik data mining yang sederhana.

Decision tree biasanya digunakan untuk membuat prediksi atau keputusan

berdasarkan serangkaian aturan yang dihasilkan dari data.

2.3 Association Rule Mining (ARM)

Association Rule Mining (ARM) merupakan salah satu dari teknik data
rr:f;ining yang berguna untuk mengekstraksi hubungan-hubungan yang
kébergantungan dan pola (keterkaitan) antara variabel atau parameter kumpulan

A-> B, dimana A dan B adalah himpunan dari A n B = @. Jika A terjadi, maka
ké;,“[jnungkinan besar B juga akan terjadi(Esenturk et al., 2022).

Analisis asosiasi juga dikenal sebagai dasar dari berbagai metode lain dalam
data mining. Dalam analisis asosiasi ada tahapan yaitu Frequent Pattern Mining
yéjng menjadi perhatian para peneliti karena dapat menghasilkan algoritma yang

efisien. Aturan asosiasi dapat diukur penting atau tidaknya dengan dua parameter,

[IIS¥E

nery w
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yg,thu nilai support dan confidence(Sibagariang & Auliasari, n.d.). Dalam konteks
A§M, terdapat dua ukuran penting yang digunakan dalam mengevaluasi kekuatan
sﬁétu aturan asosiasi, yaitu nilai support dan confidence(Pratiwi et al., 2024). Nilai
s;oport adalah suatu ukuran yang menunjukkan besar tingkat dominasi suatu
itE_fnset dari keseluruhan transaksi. Ukuran ini nantinya yang akan menentukan
a;akah itemset tersebut layak dicari confidence nya. Sedangkan confidence adalah
uEbran yang menunjukkan hubungan antar 2 item secara kondisional(Rasianto &
S{it';)jljtedi, 2023). Tahapan dalam ARM menurut (Edastama et al., 2021) dibagi dalam

tahapan berikut:

py)
~ 1. Analisis pola frekuensi tinggi

Q)
- Tahapan ini mencari kombinasi item yang sudah memenuhi syarat
nilai minimum support yang telah ditetapkan. Rumus berikut ini

digunakan untuk menghitung nilai support dari sebuah item:

Jumlah Transaksi Itemset

S t=
wppor Total Jumlah Transaksi

1
2. Kombinasi 2 itemset
Untuk mencari 2 kombinasi itemset dapat diperoleh dari rumus
berikut:

S (A B) = Jumlah Transaksi Itemset A dan B « 100%
Upportia B) = Total Jumlah Transaksi 0

)

Keterangan:

-

nery wisey JIIeAg uej[ng Jo AJIsSIaAIU) dTWe[S] 3}el§
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3. Membuat aturan asosiasi

Pembuatan aturan asosiasi dilakukan setelah menemukan pola
frekuensi tinggi. Pembentukan aturan asosiasi dilakukan dengan mencari
kombinasi item yang memenuhi nilai minimun confidence. Berikut adalah

rumus untuk menghitung kekuatan nilai confidence dari A - B:

Support(A U B)

Confidence(A - B) = Support (A)

3
Umumnya, aturan dapat dikatakan relevan apabila pola yang
didapat memenuhi nilai minimum support dan nilai minimum confidence

yang telah ditentukan.

2.1.4 Algoritma Apriori

Algoritma apriori merupakan salah satu algoritma dari ARM. Algoritma ini
dikembangkan oleh Agrawal dan Srikant pada tahun 1993. Algoritma apriori
digunakan digunakan untuk menemukan itemset yang sering muncul bersama-—
sama dalam sebuah dataset. Tujuannya adalah untuk menemukan atuan asosisasi
dari yang menyatakan hubungan antara item—item dalam dataset(Radhitya et al.,
2024)

Dalam penerapannya, algoritma apriori dibagi dalam beberapa iterasi, yaitu

agai berikut:

Pada iterasi pertama, algoritma apriori melakukan pemindaian dari seluruh
data transaksi untuk menghitung seberapa banyak frekuensi kemunculan
tiap 1-itemset. Frekuensi kemunculan itemset ini disebut sebagai nilai
support, nilai support harus ditentukan agar algoritma dapat memilih itemset
yang mana yang akan digunakan untuk kombinasi pada iterasi berikutnya.

Setelah itemset memenuhi nilai minimum support yang telah ditentukan,
iterasi kedua dilakukan dengan mengkombinasikan item dari hasil
sebelumnya untuk membentuk kandidat 2-itemset. Kemudian dilakukan

pemindaian ulang untuk menghitung nilai support dari kandidat tersebut.

10
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3. lterasi berlanjut untuk membentuk kandidat 3-itemset dan seterusnya,

e |

hingga tidak ada lagi k-itemset yang baru yang dapat memenuhi Kriteria

ET minimum support.

i 4. Aturan asosiasi dibuat dari k-itemset terakhir yang memenubhi nilai support.
—  Selanjutnya, dihitung nilai confidence untuk setiap aturan asosiasi. Hanya
:; aturan yang memenuhi nilai minimum confidence dan lift lebih dari 1 yang
i akan dianggap relevan.

245 Metrik lift

’_‘; Dalam algoritma apriori, ada metrik evaluasi yang digunakan untuk menilai
K%i(uatan dan relevansi dari aturan asosiatif, yaitu metrik lift. Metrik lift adalah
metrik yang mengukur seberapa besar peningkatan nilai confidence suatu aturan
dibandingkan dengan ekspektasi acak. Metrik lift membantu memahami sejauh
mana kemunculam item Consequent aturan dipengaruhi oleh kemunculan item
Antecendent aturan(Hong et al., 2020). Antencendent merupakan bagian “Jika” dari
aturan, sedangkan Consequent adalah bagian “Maka” dari aturan. Sebagai contoh
sebuah transaksi dilambangkan sebagai A - B, bagian A adalah Antecendent dan

B adalah Consequent(Tandan et al., 2021). Berikut adalah rumus untuk mengitung

metrik lift:
® ) Confidence(A — B)
= Lift =
— Support (B)
@)
c -, i
2:2 Penelitian Terkait

= Berikut ini adalah beberapa contoh penelitian terkait dengan ARM dalam
melakukan pengolahan dataset untuk menemukan aturan asosiasi dengan
n%nggunakan algoritma apriori.

-

- Tabel 2.1 Penelitian Terkait

Judul; Penulis dan Tahun Hasil

Apridi_i Algorithm-Based | Md. Mehedi Hassana, | Penelitian ini menggunakan

Assoéiation Rule Analysis | Asif Karimb, Swarnali | algoritma apriori untuk

Y

11
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Défect Human Suicidal

dgHEH

© g

el Mollickc, Sami Azamd, | menganalisis ~ aturan  asosiasi

=) Sk =

gg E.Behaa,giour Eva Ignatiouse, A S M | perilaku bunuh diri manusia. Data

52|12 T Farhan Al Haquef | yang digunakan terdiri dari 1250

S5z B (2023) instansi dan 27 fitur yang

o ° =

= §§ = berpengaruh, termasuk aktivitas

= « 3 -

:% ) e I= sehari-hari, latar belakang keluarga,

) = =

2 5 § < dan jawaban soal kuesioner mental.

2 ,@ O

2 D c Hasil  penelitian  menunjukkan

5 S 2

5 5 = bahwa algoritma apriori dapat
Fo3

%% A digunakan  untuk  menemukan

S o = .

§% c aturan-aturan yang penting untuk

B 2 perilaku bunuh diri manusia. Dalam

o Y .

=5 penelitian ini, aturan-aturan yang

=)

;té 5 paling  signifikan  ditemukan

% g memiliki  support 0,25 dan

T =

23 confidence 0,90. Hasil penelitian ini

Q QO

2 5 dapat digunakan untuk menganalisis

3 = perilaku  bunuh  diri  dan

£o w

- ?D Y mengembangkan strategi

S o o . :

§ % - pencegahan yang lebih efektif.

;E Application of Association | M.Hamdani  Santoso | Penelitian ini membahas tentang

= =

i % Rule~" Method  Using | (2021) penerapan algoritma apriori untuk

e = =

g Apriori Algorithm to Find association rule mining pada pola

('g Sales-ijatterns penjualan di Indomaret Tanjung

e w

@ = Anom. Penelitian ini  bertujuan

> = .. .

) -4 untuk menganalisis pola pembelian

© = pelanggan dan mengidentifikasi

o) —+

S = kombinasi produk yang sering dijual

=3 : i

g g bersamaan untuk meningkatkan

E = strategi penjualan.

£ z

= ®

m i

8 =)

i) el
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Dengan menggunakan software
RapidMiner didapatkan hasil berupa
22 aturan asosiasi, mengungkapkan
pola dalam kombinasi produk dan
transaksi penjualan. Temuan ini
menunjukkan  bahwa algoritma
apriori efektif dalam menganalisis
pola pembelian dan meningkatkan

penjualan produk.

JJaquins ueyingaAusw uep ueywnueosusw eduej 1ul sin) eA1gy yninjes neje ueibeqges dinbusw Bueleq |

Implementasi data mining
Q)

menggunakan  algoritma

apriori dalam menentukan

persediaan barang

JO AJISIdATU) dDTWIR[S] 3}8)§

Putri May  Sarah
Tarigan, Jaya Tata
Hardinata, Hendry
Qurniawan, M. Safii,
Riki Winanjaya (2022)

Penelitian ini membahas tentang
penerapa association rule dengan
algoritma apriori pada toko sinar
harahap. Permasalahan pada toko
harahap yaitu sering mengalami
kekosongan persedian barang yang
dicari oleh pembeli. Pemasalahan
ini terjadi karena tidak adanya
pengontrolan persediaan barang
pada toko harahap. Karena itu
penelitian ini  bertujuan untuk
menyelesaikan masalah pada toko
ini. Hasil dari penelitian ini yaitu
mendapatkan data nama barang
yang paling banyak terjual dijadikan
sebagai  antisipasi  persediaan

barang.

Disc@ering symptom
patter?_tjs of COVID-19
patiei'sﬁs using association

rule mining

Meera Tandan, Yogesh
Acharya MD, Suresh
Pokharel PHD, Mohan
Timilsina PHD (2021)

Penelitian ini membahas tentang
penggunaan teknik ARM untuk
menganalisa pola gejala pada pasien
COVID-19 berdasarkan berbagai

nery wisey
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faktor seperti usia, jenis kelamin,
kondisi kronis, dan status kematian.
Kumpulan aturan gejala yang
berbeda  diidentifikasi untuk
kelompok yang berbeda, dengan
pasien yang dalam kondisi kronis
dan mereka yang meninggal
menunjukkan aturan gejala yang
lebih parah. Studi ini menemukan
perbedaan pola gejala berdasarkan
usia dan jenis kelamin, dengan
pasien yang lebih muda serta pria
dan wanita menunjukkan asosiasi
gejala yang berbeda. Algoritma
apriori disorot sebagai metode
komputasi tercepat untuk ekstraksi
aturan. Penelitian ini memberikan
wawasan yang berharga untuk
pengambilan keputusan klinis dalam

mengelola pasien COVID-19.

JJaquins yeyingaAusw uep ueywniuesusw eduey 1ul siny eAuey yninas neje ueibegas diynbusw bBuele|iq *|

Algoritma apriori untuk

menemukan pola asosiasi

-

Wahju Tjahjo Saputro,
Hamid Muhammad
Jumasa, Murhadi
(2020)

Penelitian ini membahas
penggunaan algoritma apriori dalam
data mining untuk menemukan pola
aturan asosiasi. Dijelaskan bahwa
asosiasi adalah metode untuk
menemukan pola kemiripan pada
data transaksi atau item tertentu
yang sering muncul bersamaan.
Algoritma apriori digunakan untuk
mengidentifikasi pola item yang

sering dibeli bersamaan dan biasa

nery wisey JIIeAg uejjng Jo AJISIdAIUN
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ditemukan dalam database.
Penelitian ini juga membahas isu-
isu dalam aturan asosiasi, seperti
dukungan dan kepercayaan, dan
bagaimana manajer supermarket
dapat memanfaatkan informasi ini
untuk membuat keputusan
pemasaran yang lebih  baik.
Algoritma apriori digunakan dalam
data mining untuk menemukan set
item yang sering muncul. Prosesnya
kandidat
kandidat

yang tidak memenuhi kriteria, dan

melibatkan pembuatan

itemset, pemangkasan
pengulangan untuk menemukan

semua itemset yang sering muncul.

Berbagai modifikasi  dilakukan
untuk  meningkatkan  efisiensi
algoritma apriori, seperti

mengurangi jumlah pemindaian data
dan memanfaatkan teknik
pemangkasan.
Terlepas  dari  keefektifannya,

algoritma  apriori  menghadapi

tantangan  seperti

kandidat dan

kompleksitas
pembangkitan
pemindaian database yang berulang-
ulang.

Beberapa algoritma lain seperti
Apriori-TID, Apriori Hybrid, DHP,

nery wisey JrreAg
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dan SON telah dikembangkan untuk

meningkatkan kinerja Apriori.
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'mplanentasi Association
=} eb)
“Rules; Mining  Untuk
§Anali§§f|s Pola Pembelian
Lz’d’?aket: Kuota Perdana
Pelanggan XL
@ @
Mengjgunakan Algoritma
Apriori

nery

-

Intan

Pratiwi,

Nana

Suarna, Tati Suprapti

(2024)

Penelitian ini  membahas
penggunaan algoritma apriori dalam
analisis pola pembelian paket kuota
perdana oleh pelanggan PT. XL
Axiata Tegal. Data transaksi dari
2023
yang
proses pembersihan menjadi 1072

bulan  Agustus
22.121

sebanyak
transaksi, setelah
transaksi.

Hasil analisis menunjukkan bahwa
paket kuota perdana yang paling
sering dibeli adalah PV Hotrod
Special S (2.5 GB) dengan nilai

support 60%. Implementasi
menggunakan Rapid Miner juga
menghasilkan hasil yang sama

dengan perhitungan manual.
Metode ARM dengan algoritma
apriori membantu perusahaan dalam
mengidentifikasi pola pembelian
pelanggan untuk mengoptimalkan
strategi pemasaran dan persediaan
stok. Algoritma apriori digunakan
dalam  data  mining  untuk
menemukan pola aturan asosiasi,
Rapid
perangkat lunak untuk analisis data

Metode

dengan Miner sebagai

mining. penelitian

mencakup tahapan perencanaan,

nery wisey JIIeAg uej[ng Jjo AJISIaAIU) dTWe[S] 3}el§
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§ :LT: pengumpulan data, preprocessing
g Z data, analisis dan hasil,
g fi dokumentasi, sumber data, populasi
% 2 dan sampel, teknik pengumpulan
§ ;: data, dan teknik analisis data.
Z&\ssog’[ation Rules Mining | Hatice Dagaslani, | Penelitian ini membahas tentang
t:i;bn Rﬁail Data Ozlem Deniz Basar | penerapan  Association  Rules
= (2022) Mining pada data retail dengan
3 menggunakan algoritma apriori.
& Penelitian ini menganalisis
o

hubungan antara kategori produk
yang dijual oleh perusahaan ritel di
Turki untuk menentukan kebiasaan
pembelian pelanggan. Penelitian ini
memberikan  gambaran  umum
tentang data mining, analisis
asosiasi, dan algoritma apriori,
menjelaskan metrik seperti support,
confidence, dan lift.

Hasilnya membantu bisnis membuat
keputusan yang tepat dalam strategi

penjualan dan pemasaran dengan

JJaquuns ueyngaAusw uep ueywniuesusaw eduel 1ul siny BAIBRY yninias neje ueipegas dinbusw bBuele|iq *|

mengidentifikasi produk mana yang
sering dibeli bersamaan, sehingga

meningkatkan kepuasan pelanggan

-

dan mengoptimalkan penempatan
produk. Kualitas aturan yang

diekstraksi tergantung pada kualitas

jureAg uej[ng jo AJISIdATU) DTWR]S] 3}€}S

data. Penelitian lebih lanjut dapat
mengeksplorasi  kategori  produk

‘yeesew niens uenelun neje ynuy uesiinuad ‘uelode| ueunsnAuad “yeiw| eAley uesinuad ‘uenijauad ‘ueyipipuad uebuuuedeﬂ\}-hrwn eAuey uednnbBuad je

17

nery wisey




‘nery eysng NN uizi eduey undede ynjuaq wejep iul sijn eAley yninjas neje ueibegas yelueqiadwaw uep uejwnwnbuaw Buele|iq 'z

£

AVIA VASNS NIN
o0
=

‘nery eysng NiN Jelem BueA uebunuaday uexibniaw yepy uednynbuad “q

‘yeesew mens fienelun neje 3y uesiinuad ‘uelode| ueunsnAuad ‘yeiw| eAiey uesijinuad ‘uenij@uad ‘ueyipipuad uebunuaday ynun eAuey 13 innBuad e

Ors

3
g

\)

JJaquins ueyngaAusw uep ueywniuesusaw eduey 1ul siny A1y yninias neje ueibegas diynbusw Buele|iq *|

T ©
§ ?LT? yang berbeda dan perkiraan
g Z pembelian di masa depan.
gmpl?;iflentation Of Data | Primasatria Edastama, | Penelitian ini menggunakan
L?‘:#'\/Iinilfej*:g On Glasses Sales | Ankur Singh Bist, Ari | algoritma apriori untuk
§:Jsmg_; Prambudi (2021) menganalisis transaksi penjualan
L_%\Igot_i:thm kacamata di perusahaan optik
g = nasional dengan mengekstraksi
g informasi dari database transaksi
3 untuk mengidentifikasi item yang
23_ paling banyak terjual dan diminati.

-

Algoritma ini digunakan untuk
mendeteksi pola frekuensi tinggi
dan menghasilkan aturan asosiasi
dari data penjualan. Proses ini
melibatkan pembuatan k-itemset
kandidat dengan menggabungkan
(k-1)  itemset  dari  putaran
sebelumnya dan memangkas k-
itemset potensial yang himpunan
bagiannya tidak termasuk dalam
pola frekuensi tinggi. Tujuannya
adalah  untuk  mengidentifikasi
semua aturan  apriori  yang
memenuhi Kkriteria dukungan dan
keyakinan minimal, yang mengacu
pada kekuatan hubungan antara
elemen-elemen  dalam  aturan
asosiasi. Analisis ini didasarkan

pada data penjualan dari tahun 2016.

nery wisey JijeAg uej[ng Jjo AJISIaATU) dTWR[S] 3}e}§

18




‘nery eysng NN uizi eduey undede ynjuaq wejep iul sijn eAley yninjas neje ueibegas yelueqiadwaw uep uejwnwnbuaw Buele|iq 'z

4%

3,

\

1VId VASNS NIN
o0

‘nery eysng NiN Jelem BueA uebunuaday uexibniaw yepy uednynbuad “q

‘yeesew niens uenelun neje ynuy uesiinuad ‘uelode| ueunsnAuad ‘yeiw| eAiey uesijnuad ‘uenij@uad yg Ipipuad uebunuaday 3¥nun eAuey uedunbue@ e

b

&

Ug

:\n/i‘a

n gApriori Algorithm-

o

|Ia721d39 HeH

)ased, association rule

to

=
=R
=

identify

cupeint combinations for

eatifrg diabetic
e

astroparesis
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Ping-Hsun Lu, Jui-Lin
Keng, Fu-Ming Tsai,
Po-Hsuan Lu (2021)

Penelitian ini  bertujuan untuk

mencari hubungan asosiasi dari titik

akupuntur  dalam  pengobatan
diabetic  gastroparesis (GDP).
Penelitian ini menggunakan

algoritma Apriori dan frequent
pattern growth. Hasil dari penelitian
ini ditemukan 29 titik akupunut
yang digunakan dalam 17 uji coba

untuk pengobatan GDP.
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Association Rule Mining
for Driving Behaviors and
Road Traffic Accidents in

Kuwait
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Atheer AlMutairi, Dana
AlKandari,
Shummais,
AlAjmi, Takeaki Toma
(2021)

Loulwah
Reem

Studi penelitian yang dilakukan di
Kuwait ini menggunakan algoritma
apriori  untuk  mengidentifikasi
hubungan antara kecelakaan lalu
lintas jalan raya dan perilaku
Hasil

menunjukkan bahwa pengemudi

mengemudi. penelitian

yang tidak memiliki pengalaman
lebih

rentan terhadap kecelakaan pejalan

dari sekolah mengemudi
kaki, sementara individu dengan

masalah  penglihatan, terutama
miopia mengalami risiko yang lebih
tinggi terlibat

kecelakaan. Selain itu, pengemudi

untuk dalam
dengan penglihatan yang terganggu
cenderung tidak memakai kacamata
saat mengemudi. Hasil penelitian ini
menyoroti pentingnya pendidikan
dan  tes

sekolah  mengemudi

nery wisey
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penglihatan bagi pengemudi di

Kuwait.
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Analisis data  transaksi

u

Tio prasetya, Julia eka

Penelitian ini membahas tentang

purch:ésing patterns using

apriogh algorithm

-

JureAg uej[ng jo AJISIdATU) dTWR]

widiantari, Made dwi

putra asana, Bagus
kusuma wijaya, | gede

iwan sudipa (2024)

apriori dalam analisis data transaksi
pada perusahaan retail. Analisis ini
digunakan untuk mengidentifikasi

=

o)

R

=

(o]

2

%'ierhaqtap pola pembelian | yanti, Ade irma | penerapan teknik data mining

n =

§§<onsu*men menggunakan | purnamasari, Arif | Apriori  dan FP-Growth untuk

eld = . . . . : :

© | gnetode algoritma apriori rinaldi dikananda, | analisa data penjualan pada toko

©la = . . :

¥y < Saeful anwar (2021) Yoss elektronik. Tujuan dari
@ o

3 c penelitian ini adalah membantu

= ()

= 5 pemilik toko dalam menentukan

& - ! I .

= o pola penjualan. Hasil dari analisa ini

= j4Y]

% c yaitu apriori mendapatkan 6 aturan

= asosiasi dengan nilai confidence

Q

S 0,64. Sedangkan untuk FP-Growth

5 mendapatkan sebanyak 25 aturan

@ asosiasi dengan nilai confidence

93,; tertinggi yaitu 1,00.

25 Product layout analysis | Made leo radhitya, Ni | Penelitian ini memberikan uraian

; baseq on consumer | komang mira | mengenai  penerapan  algoritam

g N

@

o

<

&

=

92

5

= asosiasi produk dan item yang

h bernilai  tinggi. Penelitian ini

menjelaskan  bagaimana  proses

transformasi data transaksi ke dalam

format tabel, perhitungan nilai

support dan confidence, serta
evaluasi menggunakan metrik lift.
akhir

mendapatkan nilai support dengan

Hasil dari analisis
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persentase 85%, nilai confidence
86%, dan nilai lift sebesar 1.01.

Hasil dari penerapan apriori ini
dapat menambah wawasan bagi
perusahaan untuk meningkatkan

penjualan dan pengaturan produk.

buygpun-Buepun 16unpuig E3diD e

movie recommendation
w
system using Association

rules;,  mining and

classification techniques

=}

N

dTwre[s| 3jeis

Zakaria suliman zubi,
Ali A
Ibrahim saad abu fanas
(2022)

Elrowati,

Penelitian ini membahas tentang
yang
dirancang menggunakan teknik

klasifikasi
KNN. KNN

digunakan untuk membuat daftar

sebuah sistem rekomendasi

asosiasi dan

menggunakan

kandidat pertama dari dataset yang
diambil

algoritma apriori digunakan untuk

dari netflix. Sedangkan
analisis dataset yang sama dan
membuat daftar yang kedua. Hasil
dari penerapan ini mendapatkan
Kinerja yang memuaskan, terutama
dalam hal “Importan Degree”, yang
mana important degree memberikan

tingkat akurasi yang lebih baik.
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IdentEication of traffic
incidéwt patterns  via
clusté::% analysis and test
scenario development for

D _
autonemous vehicles

39
¥

JureAg ue

Emre esenturk, Albert
G. Wallace, Siddartha
khastgir, Paul jennings
(2022)

Penelitian ini menganalisa data
kecelakaan lalu lintas menggunakan
algoritma cluster COOLCAT dan
teknik asosiasi Market Basket

Analysis yang secara efektif dapat

mengidentifikasi pola - pola
kecelakaan. Dengan
mengidentifikasi  cluster  yang

nery wisey
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berbeda berdasarkan faktor
kecelakaan, penelitian ini
menghasilkan wawasan yang sangat
bermanfaat tentang resiko lalu lintas
yang sering terjadi. Hasil dari
penelitian ini berkontribusi terhadap
peningkatan keselamatan jalan di

masa yang akan datang.
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Analisis data penjualan

handphone dan elektronik
o))

menggunakan  algoritma

apriori

-

Fadila shely amalia,
Setiawansyah, Dedi
darwis (2021)

Penelitian ini membahas bagaimana
cara kerja metode market basket
analysis dalam melakukan analisa
pola belanja konsumen. Dengan
memanfaatkan  data  transaksi
penjualan handphone dan elektronik
pada CV. Rey Gasendra kemudian
data diolah untuk mendapatkan
informasi  dari  kumpulan data
transaksi tersebut. Algoritma yang
digunakan pada penelitian ini adalah
algoritma apriori. Algoritma apriori
dapat menemukan jenis handphone
dan barang elektronik lainnya yang
paling sering terjual secara
bersamaan. Ini berguna sebagai
acuan persediaan barang. Dari hasil
perhitungan manual dan dari tools
rapid miner didapatkan hasil yang

sama, yaitu terdapat 15 aturan.
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g- METODOLOGI PENELITIAN

© Metodologi penelitian merupakan suatu pendekatan sistematis yang
=]

dilakukan dalam proses penelitian untuk memperoleh informasi atau data yang
@id dan dapat dipercaya. Metodologi penelitian dilakukan agar penelitian yang
telah disampaikan dapat diselesaikan dengan hasil dan tujuan yang diharapkan.

Tahapan penelitian ini dapat digambarkan dalam gambar dibawah ini.

( Mulai )

nery eys

Pengumpulan data

l

Preprocessing Data

Data Cleaning Data Transformation

!

Algoritma Apriori

i

Analisis Pola

i

Kesimpulan

( Selesai )

Gambar 3.1 Metodologi Penelitian

Desain Penelitian

[ng ﬁ AJISIATU) DTWR]S] 3}€}§

Penelitian ini menggunakan desain deskriptif kuantitatif dengan pendekatan
tg(nik data mining. Data yang digunakan dianalisis dengan menggunakan
agoritma apriori untuk menemukan hubungan asosiatif. Pendekatan ini
nﬁmungkinkan identifikasi pola—pola tersembunyi dalam data ppl yang dapat
bé?guna untuk pengelola akademik dalam mengatur kesiapan mahasiswa.
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Pengumpulan Data

Data yang digunakan adalah data pendaftaran Mahasiswa ppl Fakultas

'Izérbiyah dan Keguruan (FTK) tahun 2023. Pendaftaran dilakukan secara online

oleh pengelola ppl dari Fakultas Tarbiyah dan Keguruan. Data pendaftaran ini

I@nudian diekspor ke dalam bentuk microsoft excel untuk keperluan analisis lebih

lanjut.

32.1 Atribut Penelitian

nely eysi

-
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Atribut data dalam dataset berjumlah 15, yaitu:

1. Timestamp

Timestamp merupakan status waktu mahasiswa melakukan pengisian
form pendaftaran ppl.

Nama

Nama dari mahasiswa fakultas tarbiyah dan keguruan yang akan
mengikuti ppl.

Nim

Nim dari mahasiswa fakultas tarbiyah dan keguruan yang akan
mengikuti ppl.

Program studi

Program studi dari fakultas tarbiyah dan keguruan yang terdiri dari 14
program studi, yaitu bimbingan dan konseling pendidikan islam (bkpi),
manajemen pendidikan islam (mpi), pendidikan agama islam (pai),
pendidikan geografi, pendidikan kimia, pendidikan matematika,
pendidikan ekonomi, pendidikan bahasa arab (pba), pendidikan bahasa
inggris, pendidikan bahasa indonesia, pendidikan guru madrasah
ibtidaiyah (pgmi), pendidikian islam anak usia dini (piaud), tadris ipa
dan tadris ips.

Alamat rumah

Alamat rumah dari mahasiswa.

Kabupaten/kota

Kota asal mahasiswa.
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10.

11.

12.

13.

14.

15.

Nomor hp

Nomor hp mahasiswa.

Jumlah sks yang diambil

Jumlah sks yang diambil oleh mahasiswa secara keseluruhan hingga
semester 7.

Nilai microteaching

Nilai dari mahasiswa yang sudah mengikuti mata kuliah microteaching.
Status seminar proposal

Status mahasiswa yang sudah atau belum melaksanakan seminar
proposal sebelum melaksanakan ppl.

Jika sudah seminar proposal dimana penelitiannya

Tempat pelaksanaan penelitian untuk seminar proposal khusus yang
sudah melaksanakan seminar proposal.

Alamat sekolah penelitian proposal

Alamat dari sekolah untuk mahasiswa yang akan melakukan penelitian.
File khs

File khs mahasiswa yang akan mengikuti ppl.

Pas photo

Pas photo mahasiswa yang akan mengikuti ppl.

Nilai ppl

Nilai ppl mahasiswa yang sudah melaksanakan ppl. Kategori A, A-, B+,
B dan C masuk kedalam kategori lulus. Sedangkan D dan E dianggap

gagal.

Preprocessing Data

Preprocessing data adalah tahapan penting yang dilakukan untuk

memastikan bahwa data siap untuk dianalisis. Tahapan ini melibatkan serangkaian

ePn

w
JLIRAS U

d

nery wisesy

taset

hapan yaitu Data cleaning dan Data transformation.

Data Cleaning

Menghapus duplikasi data dan menghapus entri yang tidak lengkap dari
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353.2 Data Transformation
,\ Mengubah dataset kedalam bentuk transaksi. Setiap transaksi mewakili
pT1]|han jurusan oleh seorang mahasiswa beserta atribut tambahan seperti program

stgldl nilai microteaching, nilai ppl, status sempro dan jumlah sks yang diambil.

&:4 Penerapan Algoritma Apriori

— Setelah data melalui tahapan cleaning dan transformation, tahapan

sgianjutnya yaitu penerapan algoritma. Pada penelitian ini, algoritma data mining
yﬁng digunakan adalah algoritma apriori. Dalam penerapan algoritma apriori,
di@erlukan beberapa komponen pendukung dalam proses berupa software dan
h;{t'rdware Software dan hardware yang digunakan yaitu OS windows 10, python,
J(prter notebook, dan microsoft excel.
3.5 Evaluasi Aturan Asosiatif

Aturan—-aturan yang dihasilkan oleh algoritma apriori dievaluasi
menggunakan melihat nilai confidence dan lift dari suatu aturan. Nilai confidence
digunakan untuk mengukur seberapa sering aturan tersebut benar untuk transaksi
yang mengandung item antecendent. Nilai matrik lift digunakan untuk memberikan
indikasi apakah hubungan antara dua item bersifat independen atau terkait secara

Stgnlflkan
3 6 Analisa Pola

= Analisa pola dilakukan dengan cara interpretasi pola atau aturan yang
df[EeroIeh. Interpretasi digunakan untuk memahami makna dari pola yang sudah
dfijapatkan dari penerapan algoritma apriori. Interpretasi hasil bertujuan untuk

mlemberlkan wawasan atau informasi dari pola yang sudah didapat.

37.:7 Kesimpulan

* Penelitian ini diakhiri dengan penarikan kesimpulan yang berisikan hasil dari

in

tahapan —tahapan yang dilakukan sebelumnya. Berdasarkan kesimpulan ini, peneliti
dapat memberikan saran kepada pembaca untuk melakukan pengembangan

terhadapap penelitian selanjutnya.

=

[HISEY
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BAB 5
PENUTUP

5.1 Kesimpulan

Berdasarkan proses data mining dalam pembentukan pola asosiasi dengan

menggunakan algoritma apriori dapat ditarik beberapa kesimpulan sebagai berikut:

neiy ejysng

'%&1 ajels

g d1u

u

SI9AI

nery wisey JireAg uejng jo Ajr

1.

no

Penelitian ini berhasil mengimplementasikan algoritma apriori dan
menganalisa aturan yang didapat pada data pendaftaran ppl mahasiswa
Fakultas Tarbiyah dan Keguruan UIN Suska Riau tahun 2023.
Penerapan algoritma apriori dengan minimum support 10% dan minimum
confidence 70% dapat menghasilkan 117 pola asosiasi, namun hanya 88
pola yang dianggap relevan secara statistik karena memenuhi evaluasi
metrik lift.

Berdasarkan hasil yang didapat, analisis pola keterkaitan atribut dapat
memberikan informasi yang berguna bagi pihak fakultas untuk
peningkatan kesiapan akademik mahasiswa. Contoh aturan yang dapat
digunakan yaitu mahasiswa dengan nilai microteaching B+ dan lulus ppl
dengan nilai A cenderung belum melaksanakan seminar proposal
(Support 12,6%, confidence 96,3%, lift 1.08)

Saran

Berdasarkan hasil kesimpulan penelitian, saran yang dapat disampaikan

uk penelitian selanjutnya yaitu:

1.

N

Dalam penelitian ini hanya menggunakan 1464 data mahasiswa dan 5
atribut untuk analisis. Untuk penelitian selanjutnya diharapkan bisa
menggunakan data yang lebih banyak dan atribut yang relevan lainnya
seperti IPK dan nilai matakuliah tertentu.

Untuk penelitian selanjutnya bisa menggunakan algoritma yang lebih
baik dalam analisis data dalam skala besar atau bahkan menggunakan dua

algoritma sebagai perbandingan.
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_U\II Hak Cipta Dilindungi Undang-Undang

_..u._._" 1. Dilarang mengutip sebagian atau seluruh karya tulis ini tanpa mencantumkan dan menyebutkan sumber:

AU.. h..rl.f a. Pengutipan hanya untuk kepentingan pendidikan, penelitian, penulisan karya ilmiah, penyusunan laporan, penulisan kritik atau tinjauan suatu masalah.
b. Pengutipan tidak merugikan kepentingan yang wajar UIN Suska Riau.

2. Dilarang mengumumkan dan memperbanyak sebagian atau seluruh karya tulis ini dalam bentuk apapun tanpa izin UIN Suska Riau.

UIN SUSKA RIAU
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