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gbgtrach Parents should pay attention to their children during their toddler years because at that
goegthey gFe vulnerable to various growth and developmental disorders, one of which is stunting.
tugting Js a growth and developmental disorder caused by nutritional deficiencies and is
gharacterized by a height that does not meet the normal growth criteria for children of the same age.
;0 preveift stunting, healthcare workers or integrated health post (Posyandu) cadres measures the
anthropometry of children’s bodies at Posyandu. The data from these body measurements are then
%rocessecbjnanually, which poses a significant risk of processing errors due to human error. By
Hudying the patterns in measurement data, data mining can help address issues in the data processing
Brocess. Support Vector Machine (SVM) is one of the commonly used data mining methods for
Bassification problems, knownfor its ability to work with small memory and separate data that cannot
linearly separated. Age, gender, Early Initiation of Breastfeeding (EIBF), weight, and height are

e attributes used for classification using the SVM algorithm. Based on the conducted tests, there
Were 1172 data points withan average performance result of the best model using the parameter y =
@01, achieving an accuracy 0f98.99%. This means that the model can be used to accurately predict

S % . 3 !
few measurement data, enabling timely preventive measures for stunting.
=

—

geywords - Children, Stunting, Data Mining, Classification, Support Vector Machine

=
QO
= |

$utisari - Orang tua harus memperhatikan anak mereka saat balita, karena di usia tersebut mereka
ntanterhadap berbagai gangguan pertumbuhan dan perkembangan, salah satunya stunting. Stunting
adalah gangguan pertumbuhan dan perkembangan yang disebabkan oleh kekurangan gizi dan
itandai é:engantinggi badan yang tidak memenuhi kriteria pertumbuhan normal anak seusianya.
Entuk mehcegah stunting, tenaga kesehatan atau kader posyandu mengukur antropometri tubuh anak-
%ak di @osyandu. Data hasil pengukuran tubuh anak diproses secara manual, sehingga ada
gemungkﬁan besar kesalahan pemrosesan karena kesalahan manusia (human error). Dengan
glempelaE_ri pola data pengukuran, datamining dapat mengatasi masalah dalam proses pengolahan
gata pengukuran. SVM merupakan salah satumetode data mining yang umum dipakai untuk
permasalghan klasifikasi dengan kelebihannya yang dapat bekerja dengan menggunakan memori
yang kectlserta dapat memisah data yang tidak dapat dipisahkan secara linier. Usia, jenis kelamin,
Inisiasi Menyusui Dini (IMD), berat badan, dan tinggi badan adalah atribut yang digunakan untuk
klasifikasf menggunakan algoritma SVM ini. Berdasarkan pengujian yang dilakukan, terdapat 1172
data dengan hasil rata-rata performa model terbaik menggunakan parameter y = 0.01 dan akurasi
98.99%, sehingga model dapat digunakan untuk memprediksi data pengukuran baru secara akurat
dan tinda@n pencegahan stunting dapat segera dilakukan.
c
Kata Kchi — Balita, Stunting, Data Mining, Klasifikasi, Support Vector Machine.
=

I. PENDAHULUAN

11efg

Lo
Gangguapspetumbuhan atau stunting masih menjadi masalah utama yang banyak ditemukan
pada balita di Indonesia. Hasil dari Survei Status Gizi Indonesia (SSGI) yang diumumkan
oleh Kelg'entrian Kesehatan pada Rapat Kerja Nasional BKKBN tahun 2023 menunjukkan

nery
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_\/Ea wa prevalensi stunting di Indonesia mengalami penurunan dari 24,4% menjadi 21,6% di
tahyn 2062 [1]. Pemerintah terus berupaya untuk menekan angka stunting
: Q

- o Balfia berada di bawah 20%, mengikuti standar dari WHO.
R 'g:Stur&ng merupakan gangguan pertumbuhan yang dialami oleh anak-anak karena gizi
‘Bultl_:_lk, infeksi yang berulang, dan stimulasi psikososial yang kurang memadai [2]. Stunting
' 3itéi1‘1dai—3éngan kondisi tubuh yang pendek atau sangat pendek berdasarkan indeks Panjang
@agan mgnurut Umur (PB/U) atau Tinggi Badan menurut Umur (TB/U) berada pada ambang
Ea%s (z-sgore) antara -3 SD sampai dengan < -2 SD [3]. Faktor yang menyebabkan terjadinya
&ugting pada balita terbagi menjadi dua, yaitu faktor eksternal dari lingkungan masyarakat
gatgfaktcﬁ-' internal yang meliputi keadaan di dalam lingkungan rumah. Faktor eksternal
Bertyebabistunting diantaranya yaitu kebudayaan, pendidikan, pelayanan kesehatan, keadaan
gkanomizdanpolitik, keadaan pertanian dan sistem pangan, serta kondisi air, sanitasi dan
mnékung@jl. Sedangkan faktor internal dapat disebabkan dari perawatan anak yang kurang
fhemadagpemberian Air Susu Ibu (ASI) eksklusif dan Makanan Pendamping Air Susu Ibu
PASIQ;Sangkurang optimal, keadaan ibu, kondisi rumah, kualitas makanan yang rendah,
amanai makanan dan air, dan infeksi [4].
32 Penelitian terkait klasifikasi stunting juga dilakukan dengan menerapkan beberapa
glgoritm® tertentu, seperti pada penelitian Syahrani Lonang dan Dwi Normawati dengan
wdulKlasifikasi Status Stunting Pada Balita Menggunakan K-Nearest Neighbor Dengan
Feature Selection Backward Elimination. Penelitian tersebut menggunakan data dengan 2
Kelas dan 9 atribut yaitu jenis kelamin, umur, berat, tinggi, berat badan dibandingkan umur
b/u), z-scorebb/u, berat badan dibandingkan tinggi badan (bb/tb), z-score bb/tb, z-score
/u, mendapatkan hasil nilai akurasi 92,2%, presisi 93,7%, recall 71% dan f1-score 77,8%
engan menerapkan algoritma KNN dengan seleksi fitur backward elimination [5].
Benelitian lain yang dilakukan oleh Monica Yoshe Titimeidara dan Wiwien Hadikurniawati
dengan judul penelitian Implementasi Metode Naive Bayes Classifier Untuk Klasifikasi
Status Gizi Stunting Pada Balita, mendapatkan hasil akurasi 88% dari proses klasifikasi
frhadap data dengan 2 kelas dan5 atribut yang disederhanakan menjadi 3 atribut yaitu umur,
Eerat badan dan tinggi badan [6] Proses klasifikasi stunting dalam penelitian-penelitian
frsebut Hlenerapkan prinsip-prinsip data mining.
2 ] ..
& Datar mining merupakan sebuah proses menemukan atau mengekstrak pola-pola,

o0
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o
gsosiasi,perubahan, anomali dan struktur yang penting dari kumpulan data yang disimpan

dalam beberapa sumber data seperti file system, basis data, data warehouse atau tempat
genyimp@naninformasi lainnya [7]. Metode data mining dapat dibagi menjadi 2 kategori,
gaitu deskriptif danprediktif [8]. Metode deskriptif mencirikan sifat umum dari data, seperti
analisa aSosiasi dan analisas klastering. Sedangkan metode prediktif meringkas terhadap data
yang tersgdia, sepertianalisa regresi dan analisa klasifikasi.

Klagifikasi merupakan proses menemukan model atau fungsi yang membedakan kelas
data[9]. Proses utama dari klasifikasi yaitu membangun model dan melakukan klasifikasi
(predikS‘i':)tP pada objek data lain agar kelas objek tersebut dapat dilihat kemiripan
karakteriStiknya terhadapobjek yang sudah tersimpan dalam model [10].

Dalam pg’nelitian yang dilakukan oleh Dimas Aryo Anggoro dan Nagshauliza Devi Kurnia
dengan Edul Comparison of Accuracy Level of Support Vector Machine (SVM) and K-
NearestNeighbors (KNN) Algorithms in Predicting Heart Disease, digunakan sebuah dataset
berjumla}304 data dengan 14 atribut. Hasil dari penelitian tersebut menunjukkan bahwa
akurasi dari algoritma SVM yaitu 90,10%, lebih besar dari akurasi algoritma KNN yaitu
81,31% #H 1]. Penelitian lain yang dilakukan oleh Yash Jayesh Chauhan dengan judul
Cardiovdscular Disease Prediction using Classification Algorithms of Machine Learning,
data yang digunakansebanyak 3751 data, terdiri dari 2 kelas yaitu pasien yang beresiko
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_\/grkena penyakit jantung dan pasien yang tidak beresiko terkena penyakit jantung dengan 14

atribut. E@rdasarkan penelitian tersebut, algoritma SVM mendapatkan hasil akurasi 88,13%
B2 PeH._elitian mengenai klasifikasi stunting dengan algoritma SVM oleh Izzati Rahmi,
M@a Susanti, Hazmira Yozza dan Frilianda Wulandari menggunakan data balita sebanyak
§4@é data’ Atribut yang digunakan antara lain yaitu umur, panjang bayi saat lahir, jumlah
gtngguna%n, jenis kelamin, pemasukan rata-rata, status pekerjaan, status menyusui, status
el#asaan.ibu, pendidikan terakhir ibu, dan status pengetahuan ibu. Dari penelitian tersebut,
Bmetét terbaikalgoritma SVM dalam mengklasifikasikan data tersebut adalah dengan
glegggulﬁkan cost = 10, gamma = 5 dan fungsi kernel RBF, dengan akurasi yang didapat
galgu 10%, menunjukkanbahwa data dapat diklasifikasikan dengan sangat baik [13].

(=]
g)gam penelitian ini, penulis bertujuan untuk menerapkan metode data mining dengan

glé)ritnﬁ SVM dalam mengklasifikasi status stunting pada balita yang berbasis web untuk
gn@lgetqbpi apakah balita tersebut masuk dalam kategori stunting, sehingga dapat dilakukan
@indakarFpencegahan dini. Berdasarkan penelitian tentang penyebab dan gejala stunting yang
felah dijelaskan, penelitian ini akan menggunakan data dengan 5 atribut yaitu usia, jenis
]Tﬁelamin?’oerat badan, tinggi badan dan Inisiasi Menyusui Dini (IMD).

A

nei

I1. SIGNIFIKANSI STUDI

Metode Penelitian

Tahapan dari proses klasifikasi stunting balita digambarkan dalam flowchart pada
ambar 1. Berikut proses dari penelitian yang akan dilakukan:

Perancangan Sistem
—— 1. Database
Start 2. Struktur Menu
e 3. Interface

Menganalisa Implementasi
Permasalahan

I 1

Pengujian

Mengumpulkan Data
1. Confusion Matrix

2. Blackbox

e |

Analisa

Jaquuns uexingaAusw uep uexwmueoue%eduegqu! s|n) elie

Kesimpulan dan Saran

Gambar 1. Proses Penelitian

1. Kebutuhan Data

2. Metode SVM

3. Fungsional
Sistem

ue}[ng jo AJISIdATU) DTWB]S] 3}e}§

1. Meigumpulkan Data

Datdyang digunakan yaitu data stunting balita dari beberapa provinsi di Indonesia. Total
data berfgmlah 1190 data yang disimpan dalam format .x/sx, dengan atribut Kelurahan,
Anak_K§ Tgl Lahir, Jenis Kelamin, NIK Anak, Nama Anak, BB Lahir, PB Lahir,
Berat B&lan, Tinggi Badan, Buku, IMD, Nama Orangtua, No Hp Orangtua, Alamat, RT

=
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;ll
il
anRW

X @) TABEL I

= SUMBER DATA

o 2k

T D Provinsi Kota/Kabupaten Tahun Jumlah Data

g : Jawa Tengah Grobogan 2018 20

= —.  Kalimantan Selatan Hulu Sungai Tengah 2019 49

a _E’._ Kalimantan Tengah Barito Utara 2017 30

é W Bengkulu Kepahiang 2020 508

= =, Jambi Tanjung Jabung Timur 2018 39

3 —-  Maluku Maluku Tengah 2021 29

o = Sulawesi Tenggara Muna Barat 2020 32

@« Sumatera Utara Nias Utara 2020 73

S S R Pekanbaru 2021 410

& Z Totl 1190

8 o
=
g | %EE;“ E ;3..;‘;:“;?" o .féi%’ék .?.":E%_?:.
- s e [
m NIK_Anak \lama Anak
C LABL MUR 04/05/2018 [ 1471114405180000  LOVELY ESTER

LABUIH BARL TIMUR

w2/07/2022 1a71110707220000

ARAS DZULHAI RASYAD

LABUH BARU TIMUR

30/09/2017 1471113009170002

ZAVEL MUZAMMIL ARZAN

LABLIH BARU TIMUR

28/05/2018 1471096805180000

ALETHA ZASKIA QUEENBY

2690

LABLIH BARL TIMUR

18/10/2021 1472071810210001

ADAM ASSHALQ| ADRIANSYAH

2600

LABLIH BARU TIMUR

10/06/2018 1471121006190002

MOHAMMAD SYAWAL ALFARIZI

2200

LABLIH BARU TIMUR

27/05f2022 1471112705220001

MUHAMMAD KALIEF BUMIANDA SAS:

2100

LABLUH BARUTIMUR

2071172019 1471116011190002

ARSYLATISHA ADITYA WARMAN

3400

LABUH BARU TIMUR

20/02/2020 1471112002200002

RAVA BRIAN MALLANA

2550

LABUH BARU TIMUR

30/01/2020 1471124206200000

YANDI KURNIAWAN

27000

LABLIH BARL TIMUR
LABLIH BARL TIMUR

30/09/2020
08/07/2018

1471110309200000
[ 1471014807180002

MUHAMMAD MAULANA ARSYAD

DHINY WLILANDARI

3300
2900

LABUH BARL TIMUR

18/04/2021 1471011 804210002

ZAKY RAMADHAN

2800

LABUH BARU TIMUR

13/01/2020 1471115301200002

AZKIA PUTRI HEMDRICA

3500

LABLIH BARU TIMUR

27/08f2022 1471112708220000

ZIVIANDRA PUTRA HENDRICHA

3000

LABUH BARU TIMUR

19/03/2018 1471115803180002

KHANSA ADILA NAYFA

3060

LABLH BARL TIMUR

207122021 1471110201210001

KEENAN CZAKIR PUTRA

2900

LABLIH BARU TIMUR

08/03/2019 1471114303190000

SHAKILA AFIFA

3750

LABLIH BARU TIMUR

15/09/2019

1471111509190001

MUHAMMAD RIDHO PRATAMA

3000

Analf3a Kebutuhan Data

%nqe&@m uep ueywnuesusw eduey 1ul sin} eAley yninjes neje ueibeges dinbusw Bueleq |

igunakdh,
Dat@ Selection

i

Gambar 2. Atribut Data

Dat%yang digunakan berjumlah 1190 data stunting balita yang diambil dari hasil
ngukugan balita di beberapa provinsi di Indonesia. Untuk memaksimalkaan performa dari
model yghg akan dibangun, perlu dilakukan preprocessing terhadap data yang akan

b)

Lan&ah pertama dari tahapan preprocessing adalah memilih atribut yang memiliki
pengédruh signifikan terhadap karakteristik dari kelas dari data. Dalam penelitian ini,
atriffityang dipakai yaitu usia, jenis kelamin, Inisiasi Menyusui Dini (IMD), berat
badzi-t:'_}, tinggi badan, dan 2 kelas yaitu status dengan nilai normal dan stunting.

Daid@ Cleaning

Taha?p berikutnya dari preprocessing yaitu membersihkan data. Tujuannya adalah untuk
membBersihkan data dari baris data yang kosong dan tidak konsisten, sehingga model
dapatdibangun dengan performa yang baik. Setelah melakukan pembersihan, data
berkairang menjadi 1172 data dengan 851 kelas normal dan 321 kelas stunting. Data
kemudian disimpan dalam format .x/sx dengan menggunakan aplikasi Microsoft Office
Exc

C) DatEEncoding

Dat@ilakukan proses encoding untuk menyesuaikan dengan algoritma yang dipakai

yaitu SVMI. Metode encoding yang digunakan adalah One-Hot Encoding. Metode ini

3 ur

o @
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Sedang untuk kelas menggunakan metode Label Encoding, sehingga kelas normal
meRjadi bernilai 0 dan kelas stunting menjadi bernilai 1.

. UAnahsa Metode SVM

=

aMef@de atau algoritma SVM (Support Vector Machine) merupakan salah satu metode
q@ﬁka@i yang bekerja dengan cara memisah dua buah kelas dengan sebuah hyperplane
reaikyang ditemukan. Metode SVM menggunakan fungsi-fungsi linier dalam ruang fitur
imensitinggi. Akurasi dari model SVM yang dibangun sangat bergantung pada fungsi
i@el dan parameter yang digunakan [14].

CLan&ah langkah dalam melakukan perhitungan dari klasifikasi dengan metode SVM
&a t dijelaskan sebagai berikut. Pertama, tentukan kernel yang akan dipakai, dalam hal ini
gaﬁ’u kerfékl polynomial. Fungsi dari kernel ini ditunjukkan dengan persamaan berikut.

|1riﬁuew@ue18|!

T

9@’3

w

K(x,g) = (x".y + ¢)? (1

ey yrun|

‘Pimana ?(x y) merupakan fungsi kernel polynomial, x™ adalah transpose dari data x, y untuk
Eelas da@ dan ¢ merupakan konstanta. Berdasarkan persamaan fungsi kernel polynomial,
&apatdllakukan pemetaan fitur untuk data x , sehingga didapat persamaan pemetaan fitur.

() = [(x".x + )] 2

langi proses ini untuk semua data x untuk mendapatkan pemetaan fitur ¢(x) di setiap data
Untuk mendapatkan pembatas dari tiap kelas maka digunakan persamaan berikut.

(;)x w2 ?3)

p uejwnjugdugtu edue) U

Bimana w adalah bobot vektor yang menentukan pembatas, dan ||w|| merupakan norma
Buclideay dari bobot vektor w. Kemudian, dengan nilai bobot vektor yang didapat, maka
-Elamﬁkagl tiap kelas dapat ditentukan dengan persamaan berikut.

®
Vi X;‘;WT X @x)+b) =21 4

s ueyINga

emua (ﬁta latih (x; yi) dihitung dengan persamaan diatas. ¢(x;) adalah pemetaan fitur
grhadapdata latih ke -1, sedangkan y; adalah kelas data ke -i. Penentuan kelas dari data baru
dengan rEenggunakan persamaan berikut.

e

<
f (XJ‘E: sign(w” X ¢@(xj) + b) 6))

f(x) metgpakan kelas data baru. Jika f(x;) lebih besar atau sama dengan 0.5, maka data merupakan

kelas sturfing, dan jika f(x;) lebih kecil dari 0.5, maka data merupakan kelas normal.

W
=

4. Anal.ga Fungsional Sistem

Fun%ionalitas dari sistem klasifikasi status stunting balita dengan metode SVM
dapatdilifiat pada use case diagram berikut.

nery wisey yu
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Sistem Klasifikasi Stunting
Dengan SYM
I
5 ©
o T .
_§.- (W) Melakukan login
1 -~
S O
E — Mengimpor
3 dataset
: S
= )]
‘E. Mermbangun
c 3 maodel
= =
a =
2 = Admin User
=y e Mengevaluasi
«.=
= =
= <
= klasifikasi
< w
=
w
.
QO
A Gambar 3. Use Case Diagram Sistem Klasifikasi Status Stunting Balita Dengan SVM
Q
=
III. HASIL DAN PEMBAHASAN
Implementasi

Implementasi sistem klasifikasi status stunting balita dengan menggunakan metode
VMdapat dilihat pada gambar 4.

:Jaquins ueyingaAusw uep ueswnjuesuawu edue) 1ul sijn} eAley yninjas neje ueibegas dnnbusw Buesejq °|

° Peduli Stunting g (S
& Dashboard
© Model Bangun Model
o Users Upload dataset
e —
JENIS KELAMIN IMD UslA BERAT BADAN TINGGI BADAN STATUS
0 Norma
1 0 Pendek
2 ; 0 endek
3 : 0 endek
4 2 3.00 Pendek
5 ya 8.00 endek
6 v Pendek
7 Tidak 0.60 Narm:
A 8 clak MNarm:
9 ik 11.80 90,00 Pendek
W Gambar 4. Halaman Bangun Model

[~

Gambar € merupakan gambar tampilan halaman untuk membangun model. Dalam halaman
ini,ada bgperapa perintah yang dapat dilakukan, diantaranya mengimpor dataset yang akan
digunak'agl, melakukan encoding data, dan mengatur konfigurasi dari model yang akan
dibangum Data yang digunakan saat penelitian berjumlah 1172 data, dengan 5 atribut. Proses
encoding tata akan menghasilkan 2 atribut tambahan, sehingga jumlah atribut keseluruhan
yang dighnakan adalah 7 atribut, yaitu usia, berat badan, tinggi badan, jenis kelamin_L, jenis
kelamin =P, IMD Iya, IMD Tidak.

-~
o @
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i@ Peduli Stunting i

- T
'D n* € Dashboard Info Dataset
g _‘g B Model
Q g KOLOM JUMLAH TIPE DATA ENCODING
‘g - Users

E Jenis Kelamin 172 object One-Hot
3 =
2oa
pus |
g s -
=
5=
o 3
8 o
i
3
Q g_ Tinggi Badan 1172 floated m
—
m m

=1
=
(0]
c
|
= : ;
=g .
= " "
m
g _! H Gambar 5. Halaman Encoding Data
= Q
o

Gambar 5 menampilkan sebuah jendela untuk melakukan encoding data. Opsi dari encoding
data yaitu One-Hot dan Label. One-Hot Encoding untuk data atribut, dan Label Encoding
gntukdata kelas. Atribut yang dapat dilakukan encoding adalah atribut dengan tipe data object,
gepertiyang terlihat pada gambar 5.

- . :
I¢ Peduli Stunting Konfigurasi Model

& Dashboard
Persiapan Data

B Model Data Latih : Data Uji

. 91 v
a Users

Parameter Model

Nilai C Nilai Gamma

ol w 0m o

Buat Model Simpan Model

precision recall fi-score  support IMD_TIDAK STATUS

5] 0.98 0.99 0.98 a3
1 8.97 0.94 9.96 35

:JoquINs UeYINgaAuswW Uep ueywnjuesuaw

accuracy 0.97 118
Wacro avg 9.97 9.97 0,97 118
weighted avg 0.97 0.97 9.97 118

o Gambar 6. Halaman Konfigurasi Model
=,

w
Setelah firoses encoding data selesai, maka bisa dilanjutkan dengan proses konfigurasi

model,dimana parameter dari model yang akan dibangun dapat diatur untuk mendapatkan
model dgpgan performa terbaik. Gambar 6 menunjukkan hasil performa dari model yang
telahdib‘aglgun, yaitu akurasi, f1-score, recall, dan precision.

I

e
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dikelolaoleh Admin untuk dilakukan pengujian terhadap model yang sudah dibangun,

;III
° Peduli Stunting E (S
-
g nx'. & Dashboard
?, _g- © Model Kelola Model
‘S g - Users
=) JUMLAH RANE)
3 EE DATA Sﬁ'ﬂ < GAMMA AKURASI AKSI
o =
5 o
(—r
=]
2
D 5
(D m ¢ a7 4576 ctifkan apus
X - XY
=]
o]
o
w
=]
pm |
c
=g o es ctifican apus
= f
g 7> Gambar 7. Halaman Kelola Model
= Q
Model-model yang sudah dibangun disimpan ke dalam database. Model tersebut dapat

Btivasi model yang akan digunakan dalam sistem, dan penghapusan model.

2 Peduli Stunting

 Dashboard

r

B Model

- Users

:JquINS UBYINGaAuUSLW Uep ueswniuesusw ed

=

-
St

)
Prediksi aapat dilakukan dengan menginput data pengukuran balita, yaitu jenis kelamin,

wwat Chintinn vies

Tes Model

Jenis Kelamin

Laki-Laki

Berat Badan (kg)

10.1

Tanggal Lahir

W 1172572019

r:;'

TS C
MD
Tinggi Badan {cm)
Tes Aktifican ‘
as
DCC
DCOC
I CDC

Gambar 8. Halaman Prediksi Data

IMD,bergt badan, tinggi badan, dan tanggal lahir.
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- s - =
I¢ Peduli Stunting Tes Model /¥

& Dashboard

Model Laki-Laki v Ya

Berat Badan (kg) Tinggi Badan (cm)

s
: EDCDC
Tanggal Lahir
Tes
O C
e

w
Tes Aktifkan {__1 e

=

Prediksi

Buepun-Buepun 1Bunpuyjig e3diD YeH

Stunting

!H Gambar 9. Halaman Hasil Prediksi

Q

ambar 9 menampilkan hasil dari prediksi status stunting balita dengan menggunakan
put data seperti yang terlihat pada gambar 8.

i gyn) eAuey ynunjes neje uelbeqgas diynbusw buelenq |

a

=

=

b

B. Pengujian

(]

é. Pengujian Black Box
=

(=

Sistem dilakukan pengujian dengan menggunakan metode Black Box testing.
ﬁenggunaanBlack Box testing bertujuan untuk menguji fungsionalitas sistem, apakah sistem
sudah menghasilkan respon yang sesuai terhadap perintah dan input pengguna, tanpa
Bengetahui secara langsung cara kerja sistem tersebut.

3 Hasil dari pengujian Black Box terhadap sistem klasifikasi status stunting balita dengan
aetode SVM ditunjukkan dengan Tabel I1.

e

@
S © TABEL IIT
5 @ PENGUIIAN BLACK BOX
>3 |l
@ Input Proses Output Hasil Uji
3 Tombol home Menampilkan halaman utama  Halaman home tampil Berhasil
3 Tombol bangun Menampilkan halaman untuk Halaman bangun model Berhasil
=2 mogdel membangun model tampil
Togbol import Menampilkan dataset yang Halaman bangun model Berhasil
date akan digunakan dengan tabel dataset
Ton:mpol info data Menampilkan informasi tipe Halaman bangun model Berhasil
o data mengenai data yang dengan jendela info data
o digunakan
Tombol Menampilkan konfigurasi Halaman bangun model Berhasil
ko@gurasi model parameter model yang akan dengan jendela konfigurasi
— Dibangun model
Tombol Prediksi Melakukan proses prediksi dan  Halaman Kelola model Berhasil
3) menampilkan hasil prediksinya dengan jendela prediksi
<
o

2. EvaE(asi Confusion Matrix

Model dﬁjakukan evaluasi dengan menggunakan confusion matrix, dengan beberapa kali
pengujiafi. Adapun parameter yang digunakan dalam pengujian yaitu nilai y (gamma), nilai

nery w
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\/g (konstanta C), serta perbandingan data latih dan data uji. Hasil pengujian dengan nilai y =
Q.OQlter@pat pada Tabel III.

pengujiag terbaik diperoleh pada perbandingan data 80:20 dan nilai C = 100, dengan akurasi
%7.83%.5Rata-rata dari hasil pengujian dengan nilai y = 0.001 mendapatkan model dengan

= Q

b2 = TABEL III
© z S D PENGUIJIAN DENGAN Y = 0.001
aazs B
S =5 s ©° Y C Data Akurasi
§g23 T 0.001 0.1 90:10 88.99%
==c3 & 0.001 1 90:10 92.37%
2 E - = 0.001 10 90:10 97.45%

S E
e g s 0.001 100 90:10 97.45%
§Eeé ~ 0.001 0.1 80:20 90.63%
55> 5 = 0.001 1 80:20 93.61%

o
~858 Z 0.001 10 80:20 97.44%
r%; g < 12 0.001 100 80:20 97.83%
%. ‘::: w Rata-rata 94.47%
€35 3
= §abel 3 menunjukkan hasil dari pengujian dengan menggunakan parameter y = 0.001. Hasil
2
=
=l
)
c
z
»
c
w
=
1))
X
o]
=

gkurasi 94.47%.

g TABEL IV

15 PENGUIJIAN DENGAN y = 0.01

§ v C Data Akurasi
§ 0.01 0.1 90:10 97.45%
(= 0.01 1 90:10 100%
‘% 0.01 10 90:10 99.15%
g_ 0.01 100 90:10 99.15%
o 0.01 0.1 80:20 97.87%
CBD 7 0.01 1 80:20 99.57%
.f:; 3y 0.01 10 80:20 99.57%
g P 0.01 100 80:20 99.14%
;’5 T Rata-rata 98.99%
® =

12}

Hasil peégujlan dengan nilai y = 0.01 menunjukkan performa yang lebih baik dari pengujian
%belumaa Performa terbaik dihasilkan dari parameter y=0.01 dan C = 1 pada data dengan
perbandingan data latih dan data uji yaitu 90:10. Rata-rata hasil pengujian dengan
menggurgakan nilai y = 0.01 mendapatkan model dengan akurasi 98.99%. Hasil pengujian
ini menupjukkan bahwa dengan menggunakan parameter y = 0.01 akan mendapatkan model
dengan @'rforma terbaik untuk dataset yang digunakan dalam penelitian ini.

IV. KESIMPULAN

[nS jo

Pengujiagr fungsionalitas sistem dengan metode Black Box testing menunjukkan bahwa
sistem kHsifikasi status stunting balita dengan metode SVM dapat memberikan respon yang
sesuai d%igan perintah dan masukan user terhadap sistem. Berdasarkan hasil pengujian
dengannienggunakan confusion matrix, dapat disimpulkan bahwa model terbaik dalam
penelitiamrini didapat dengan menggunakan parameter y = 0.01 terhadap klasifikasi dengan
atribut u@a, jeniskelamin, Inisiasi Menyusui Dini (IMD), berat badan dan tinggi badan. Rata-
rata akurdsi dari model dengan parameter y = 0.01 mencapai 98.99%. Hasil dari penelitian
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%

i0g,

o

j
_\/1911 menunjukkan bahwa algoritma SVM memiliki performa yang lebih baik dibandingkan

dengan algoritma- algoritma lainnya yang telah dilakukan dalam penelitian-penelitian
%ggcli‘élumgé/a terkait klasifikasi stunting.
0

g.
£

gpenelitian ini dapat disimpulkan bahwa algoritma SVM dapat digunakan untuk
igklasifikasi status stunting balita secara akurat, serta dengan penerapan berbasis web
vtelal diuji secara fungsionalitas, diharapkan dapat mempermudah dan mempercepat
ambjlan tindakan pencegahan terhadap balita yang terindikasi stunting bagi tenaga
hatan, kader posyandu, maupun orang tua.

Hueey
|8 eydi

rusw
ol

c
C

dn
i

REFERENSI

Kementerian Kesehatan RI, “Prevalensi Stunting di Indonesia Turun ke 21,6%
dafi24,4%"”, Biro Komunikasi dan Pelayanan Publik, Kementerian Kesehatan RI,
Jaﬁ 25,2023.Accessed: Sep. 18, 2023.[Online]. Available:

htt@:// sehatnegeriku.kemkes.go.id/baca/rilis-media/20230125/3142280/prevalensi-
ing-di-indonesia-turun-ke-216-dari-244/

] Werld Health Organization, “Stunting in a nutshell”, Nov. 19, 2015. Accessed: Sep.
19,:2023 [Online]. Available: https://www.who.int/news/item/19-11-2015-stunting-
in-a- nutshell

] N. D. Yanti;, F. Betriana, and 1. R. Kartika, “Faktor Penyebab Stunting pada Anak:
Tinjauan Literatur”, Real in Nursing Journal, vol. 3, no. 1, pp. 1-10, 2020, [Online].
Available: https://ojs.fdk.ac.id/index.php/Nursing/article/view/447/227

]  N. O. Nirmalasari, “STUNTING PADA ANAK: PENYEBAB DAN FAKTOR
RISIKO STUNTING DI INDONESIA”, QAWWAM: JOURNAL FOR GENDER
MAINSTREAMING, vol. 14, no. 1, pp. 19-28, 2020.

] S. Lonang and D. Normawati, “Klasifikasi Status Stunting Pada Balita Menggunakan
K-Nearest Neighbor Dengan Feature Selection Backward Elimination”, Jurnal Media
Informatika Budidarma, vol. 6, no. 1, p. 49, 2022, doi: 10.30865/mib.v611.3312.

] M.(DY. Titimeidara and W. Hadikurniawati, “Implementasi Metode Naive Bayes
Clgssifier Untuk Klasifikasi Status Gizi Stunting Pada Balita”, Jurnal Ilmiah
Inférmatika, vol. 9, no. 01, pp. 54-59, 2021, doi: 10.33884/jif.v9i01.3741.

] J. Han, M. Kamber, and J. Pei, “Data Mining: Concepts and Techniques (3rd ed.)”,
3rdied. Elsevier/Morgan Kaufmann, 2012.

] I ‘Egng et al., “Brief introduction of medical database and data mining technology in

big'data era”, J Evid Based Med, vol. 13, no. 1, pp. 57-69, Feb. 2020, doi:

104111/jebm.12373.

N.3B. Putri and A. W. Wijayanto, “Analisis Komparasi Algoritma Klasifikasi Data

Mifling Dalam Klasifikasi Website Phishing”, Komputika : Jurnal Sistem Komputer,

Eil no. 1, pp. 59-66, Jan. 2022, doi: 10.34010/komputika.v11i1.4350.

[10] H“F Putro, R. T. Vulandari, and W. L. Y. Saptomo, “Penerapan Metode Naive Bayes
Untuk  Klasifikasi Pelanggan”, Jurnal Teknologi Informasi dan Komunikasi
(Tﬁ'omSzN) vol. 8, no. 2, Oct. 2020, doi: 10.30646/tikomsin.v8i2.500.

[11] D. 3& Anggoro and N. D. Kurnia, “Comparison of Accuracy Level of Support Vector
Machine (SVM) and K-Nearest Neighbors (KNN) Algorithms in Predicting Heart
Di8ase”, International Journal of Emerging Trends in Engineering Research, vol. 8,
nog, pp. 1689-1694, 2020, doi: 10.30534/ijeter/2020/32852020.

[12] Y.& Chauhan, “Cardiovascular Disease Prediction using Classification Algorithms of

Mﬁhme Learning”, International Journal of Science and Research, vol. Volume 9,

nocnIsuueS May, pp. 194-200, 2020, doi: 10.21275/SR20501193934.

1N 4!

[—

Buepun-Buepunygh

S Jequgs uegngaAusgr uep uegrunjuedugw eduegiul i) gRIRY yninjes nee ueibeges

nery wr


http://www.who.int/news/item/19-11-2015-stunting-in-a-
http://www.who.int/news/item/19-11-2015-stunting-in-a-

doi:

Sep. 2022,

T71-T778,

(SD) DI KABUPATEN MAGELANG”, Jurnal

Octaviani, Y. Wilandari, and D. Ispriyanti, “PENERAPAN METODE
SUPPORT VECTOR MACHINE (SVM) PADA DATA

RT VECTOR MACHINE”, BAREKENG: Jurnal Ilmu Matematika dan

I. Rahmi, M. Susanti, H. Yozza, and F. Wulandari, “CLASSIFICATION OF
TINGIN CHILDREN UNDER FIVE YEARS IN PADANG CITY USING

=¥

p .

< =

s & A

o253

s5s” 429

s & <z

— — — oo

s S s

2.8

S 8 wn o

SEED L =

= 23

EE5E°

SROCEZ A S

CE2_zo
Wﬂu_m _G%UM @Jm_ lik UIN Suska Riau State Islamic University of Sultan Syarif Kasim Riau

NS <O

q\l — Hak Cipta U@.:n::.am Undang-Undang
L_._;mw 1. Dilarang@engutip sebagian atau seluruh karya tulis ini tanpa mencantumkan dan menyebutkan sumber:
o

a. Pengutipan hanya untuk kepentingan pendidikan, penelitian, penulisan karya ilmiah, penyusunan laporan, penulisan kritik atau tinjauan suatu masalah.
b. Pengutipan tidak merugikan kepentingan yang wajar UIN Suska Riau.

unsuscaray 2+ Dilarang mengumumkan dan memperbanyak sebagian atau seluruh karya tulis ini dalam bentuk apapun tanpa izin UIN Suska Riau.



