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ABSTRAK 

Pada jurusan Teknik Informatika Uin Suska Riau masih banyak mahasiswa yang 

kelulusannya tidak tepat waktu dari pada mahasiswa tepat waktu seperti contohnya 

pada tahun 2019 mahasiswa yang lulus tepat waktu hanya 3 mahasiswa saja dan 

mahasiswa yang tidak tepat waktu ada 202 mahasiswa. Hal ini tentu menjadi 

masalah terhadap jurusan teknik informatika UIN SUSKA RIAU. Dalam 

perkembangan terakhir, teknologi yang terlibat dalam data mining mulai banyak 

digunakan. Salah satu cara untuk mendeteksi keTidak Tepat Waktuan kelulusan 

mahasiswa dapat dilakukan menggunakan teknik data mining. Pembentukan Model 

Klasifikasi Data Kelulusan Mahasiswa Menggunakan Metode Decision Tree  

Dengan Algoritma C.45 dengan tools RapidMiner. Perbandingan data yang 

digunakan pada penelitian ini yaitu 90:10, dimana 90% data latih dan 10% data uji. 

Dari total jumlah data 536 data, dibagi atas 482 data latih dan 54 data uji. Hasil dari 

pengujian akurasi 90% data latih dan 10% data uji yaitu nilai akurasi 99,38%, 

percision 50%, dan recall 66,67%. Hasil penelitian ini menunjukkan bahwa 

penerapan data mining telah berhasil menghasilkan model klasifikasi dengan 

menggunakan algoritma C4.5 untuk klasifikasi kelulusan mahasiswa. 

Kata kunci: Kelulusan, Mahasiswa, Data Mining, C4.5, RapidMiner. 
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ABSTRACT 

Informatics Engineering Department, Uin Suska Riau, there are still many students 

whose graduation is not on time, as for example in 2019, only 3 students graduated 

on time and 202 students who were not on time. This is certainly a problem for the 

informatics engineering department at UIN SUSKA RIAU. In recent developments, 

the technology involved in data mining has begun to be widely used. One of the 

ways to detect untimely graduation of students can be done using data mining 

techniques. Formation of a Student Graduation Data Classification Model Using 

the Decision Tree Method with the C.45 Algorithm with RapidMiner tools. The 

comparison of the data used in this study is 90:10, where 90% is training data and 

10% is test data. From a total of 536 data, divided into 482 training data and 54 

test data. The results of testing the accuracy of 90% training data and 10% test data 

are 99.38% accuracy, 50% precision, and 66.67% recall. The results of this study 

indicate that the application of data mining has succeeded in producing a 

classification model using the C4.5 algorithm for classifying student graduation. 

Keyword : Graduation, Student, Datamining, C4.5, RapidMiner. 
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BAB 1 

PENDAHULUAN 

 

1.1 Latar Belakang 

Pendidikan adalah suatu proses yang membawa manusia menuju kedewasaan, yaitu 

dalam memperoleh pengetahuan, pengembangan kemampuan, mengubah sikap serta 

membawa kita menuju ke pribadi yang lebih dewasa, baik di bidang pengetahuan, 

keterampilan [1]. Sedangkan pengertian pendidikan menurut jurnal lain nya ialah usaha 

sadar dan terencana untuk mewujudkan suasana belajar dan proses pembelajaran agar 

peserta didik secara aktif mengembangkan potensi dirinya untuk memiliki kekuatan 

spiritual keagamaan, pengendalian diri, kepribadian, kecerdasan akhlak mulia, serta 

keterampilan yang diperlukan dirinya masyrakat bangsa dan negara[2]. Dan ada juga 

menurut jurnal lainnya ialah merupakan jenjang pendidikan setelah pendidikan menegah 

yang mencakup program pendidikan diploma, sarjana, magister, spesialis, dan doctor yang 

diselenggarakan oleh perguruan tinggi[3]. 

UIN SUSKA RIAU merupakan universitas yang berada di Riau, UIN SUSKA RIAU 

memiliki beberapa fakultas yang salah satunya yaitu Fakultas Sains dan Teknologi, di 

fakultas ini terdapat beberapa jurusan yaitu salah satunya jurusan Teknik Informatika. 

Teknik informatika UIN SUSKA RIAU ini berdiri pertama kali pada tahun 1999. Di jurusan 

Teknik Informatika UIN SUSKA RIAU juga terjadi masalah keTidak Tepat Waktuan 

kelulusan mahasiswanya dapat dilihat dari table berikut. 

 

No Tahun 
8 Semester 

(Tepat Waktu) 

11-14 Semester 

(Tidak Tepat 

waktu) 

Jumlah 

1 2016 0 Mahasiswa 29 Mahasiswa 29 Mahasiswa 

2 2017 1 Mahasiswa 125 Mahasiswa 126 Mahasiswa 

3 2018 0 Mahasiswa 176 Mahasiswa 176 Mahasiswa 

4 2019 3 Mahasiswa 202 Mahasiswa 205 Mahasiswa 

Total Mahasiswa 536 Mahasiswa 

Tabel 1 Kelulusan Mahasiswa Teknik Informatika 
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Berdasarlam tabel 1 dapat disimpulkan bahwa di jurusan teknik informatika Uin 

Suska Riau masih banyak mahasiswa yang kelulusannya tidak tepat waktu dari pada 

mahasiswa tepat waktu seperti contohnya pada tahun 2019 mahasiswa yang lulus tepat 

waktu hanya 3 mahasiswa saja dan mahasiswa yang tidak tepat waktu ada 202 mahasiswa. 

Hal ini tentu menjadi masalah terhadap jurusan teknik informatika UIN SUSKA RIAU. 

Salah satu cara untuk mendeteksi keTidak Tepat Waktuan kelulusan mahasiswa dapat 

dilakukan menggunakan teknik data mining. 

Dalam perkembangan terakhir, teknologi yang terlibat dalam data mining mulai 

banyak digunakan. Terdapat berberapa teknik yang dapat digunakan dalam proses 

klasifikasi. Salah satunya adalah algoritma C4.5 yang menjadi populer karena rule yang 

dihasilkan mudah diinterpretasikan dan divisualisasikan. Algoritma C4.5 memiliki tingkat 

akurasi yang lebih tinggi dibandingkan algoritma Learning Vector Quantification (LVQ) 

serta memiliki waktu proses yang lebih cepat daripada algoritma K-Nearest Neighbors (K-

NN) dalam mengklasifikasikan kemampuan siswa[4]. 

Menurut Puspita dan Wahyudi dalam penelitian “Algoritma C4.5 Berbasis Decision 

Tree untuk Prediksi Kelahiran Bayi Prematur” menjelaskan bahwa dari hasil prediksi model 

algoritma C4. [5]. 

Menurut Pamungkas dalam penelitian “Algoritma Data Mining C4.5 untuk 

Mengetahui Faktor Penentu Pengunduran Diri Calon Mahasiswa pada Suatu Perguruan 

Tinggi Swasta (Studi Kasus pada STMIK-Akademi Bina Insani, Bekasi)” dijelaskan bahwa 

melalui Algoritma C4.5 dapat diketahui faktor utama mundurnya calon mahasiswa dalam 

proses pendaftaran antara lain informasi yang diperoleh dari diri sendiri, orang tua, dan 

teman[6]. Calon mahasiswa zaman sekarang dapat memperoleh informasi dengan mudah 

dan cepat tentang tempat kuliah melalui media internet ditambah lagi dukungan dari orang 

tua dan teman. Sedangkan Syahril dalam penelitian “Konversi Data Training Tentang 

Penyakit Hipertensi Menjadi Bentuk Pohon Keputusan dengan Teknik Klasifikasi 

Menggunakan Tools RapidMiner 4.1” menjelaskan bahwa data yang ditampilkan dalam 

bentuk pohon keputusan menjadi lebih mudah dan cepat untuk dipahami dibandingkan bila 

data disajikan dalam bentuk tabulasi. RapidMiner 4.1 berperan cukup baik dalam 

mengkonversi data training yang ada sehingga walaupun data yang dikonversikan dalam 
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bentuk sebuah pohon keputusan berasal dari data yang sangat besar namun pada dasarnya 

nilai kandungan data yang ditampilkan memiliki kecenderungan pola yang dapat 

menghasilkan data yang cukup informatif. 

Berdasarkan permasalahan yang telah dijelaskan diatas, maka dalam hal ini peneliti 

akan melakukan penelitian tugas akhir yang berjudul “ Klasifikasi Kelulusan Mahasiswa 

Menggunakan Algoritma C4.5 ” yang akan di implementasikan menggunakan RapidMiner. 

1.2 Rumusan Masalah 

Berdasarkan permasalahan yang diproleh dan dijelaskan pada latar belakang, maka 

dapat dirumuskan masalah yang akan dijelaskan pada laporan Tugas Akhir ini adalah 

sebagai berikut: 

1. Bagaimana mengimplementasi pada algoritma C4.5 untuk mengklasifikasikan 

kelulusan mahasiswa di jurusan Teknik Informatika Uin Suska Riau? 

2. Bagaimana mengukur tingkat akurasi dalam algoritma C.45 untuk 

mengklasifikasikan kelulusan mahasiswa di jurusan Teknik Informatika Uin 

Suska Riau? 

1.3 Batasan Masalah 

Batasan masalah digunakan untuk membatasi pembahasan yang akan disampaikan 

pada laporan penelitian, antara lain: 

1. Data yang dibutuhkan sebagai dataset utama adalah data akademik mahasiswa 

Teknik Informatika Uin Suska Riau dari tahun 2018-2021 yang sudah dinyatakan 

lulus sebanyak 536 data. 

2. Matakuliah yang digunakan buat atribut penelitian ialah matakuliah semester 1 – 5 

di jurusan Teknik Informatika Seperti Sistem Informasi, Sistem Digital,Dasar 

Pemrograman, Algortima Pemrograman, Matematika Diskrit, Arsitektur Komputer, 

Basis Data, Metode Numerik, Struktur Data, Sistem Basis Data, Sistem Operasi, 

Jaringan Komputer, Keamanan Informasi, Rekayasa Perangkat 

Lunak,Pemrograman Bergerak. 

1.4 Tujuan Penelitian 

Tujuan penelitian adalah sebagai berikut: 
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1. Menggunakan algoritma C4.5 untuk mengklasifikasi kelulusan mahasiswa dijurusan 

Teknik Informatika Uin Suska Riau. 

2. Mengukur tingkat akurasi dalam pada algoritma C4.5 untuk mengklasifikasi 

kelulusan mahasiswa dijurusan Teknik Informatika Uin Suska Riau. 

1.5 Manfaat Penelitian 

Manfaat dalam penelitian ini adalah sebagai berikut: 

1. Manfaat bagi penulis adalah dapat menambah pengalaman dan wawasan dalam 

melakukan penelitian penerapan metode Decision Tree dengan algoritma C.45 

2. Manfaat bagi bidang ilmu adalah dapat berkontribusi dalam dunia pengetahuan 

dalam metode Decision Tree dengan algoritma C.45 
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BAB 2 

KAJIAN PUSTAKA 

 

2.1 Pendidikan 

Pendidikan ialah merupakan suatu usaha yang telah direncana untuk mewujudkan 

suasana belajar dan proses pembelajaran untuk peserta didik yang aktif serta dapat 

mengembagkan potensi dirinya untuk memiliki kepribadian, kecerdasan, akhlak mulia, serta 

keterampilan yang diperlukan dirinya menurut [7]. Sedangkan pengertian pendidikan 

menurut [2] ialah usaha sadar dan terencana untuk mewujudkan suasana belajar dan proses 

pembelajaran agar peserta didik secara aktif mengembangkan potensi dirinya untuk 

memiliki kekuatan spiritual keagamaan, pengendalian diri, kepribadian, kecerdasan akhlak 

mulia, serta keterampilan yang diperlukan dirinya masyrakat bangsa dan negara. [8] ialah 

merupakan jenjang pendidikan setelah pendidikan menegah yang mencakup program 

pendidikan diploma, sarjana, magister, spesialis, dan doctor yang diselenggarakan oleh 

perguruan tinggi 

2.2 Kelulusan Mahasiswa 

Mahasiswa adalah orang yang mengemban ilmu di suatu perguruan tinggi (Peraturan 

Pemerintah Nomor 30 Tahun 1990). Di perguruan tinggi mahasiswa merupakan aspek 

penting dalam keberhasilan evaluasi program studi pada perguruan tinggi. Dari jumlah 

mahasiswa yang masuk mahasiswa yang berprestasi dan mahasiswa yang lulus tepat waktu, 

dengan begitu membuat prodi dan perguruan tinggi mendapat akreditasi yang bagus apabila 

mahasiswa lebih banyak lulus tepat waktu [9]. 

2.3 Data Mining 

Data mining menurut [10] sering disebut Discovery in Database, adalah kegiatan yang 

meliputi pengumpulan, pemakaian data historis untuk menemukan keteraturan pola atau 

hubungan dalam set data berukuran besar. Dan ada juga yang mengatakan definisi lain 

tentang data mining menurut [11] yaitu proses menemukan pola yang menarik dan 

pengetahuan dari sejumlah data yang besar. Sedangkan menurut [9] Data Mining adalah 

proses yang menggunakan teknik statistic, matematika, kecerdasan buatan, dan machine 
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learning untuk mengekstraksi dan mengidentifikasi informasi yang bermanfaat dan 

pengetahuan yang terkait dari berbagai database besar. 

2.4 Tahapan Data Mining 

Adapun tahap – tahap data mining menurut[9] adalah sebagai berikut : 

2.4.1 Pembersihan data (data cleaning) 

Pembersihan data (data cleaning) yaitu pembersihan data merupakan proses 

menghilangkan noise dan data yang tidak konsisten atau data tidak relevan. 

2.4.2 Integrasi Data (data integration) 

Integrasi Data (data integration) yaitu penggabungan data dari berbagai database 

kedalam satu database baru. 

2.4.3 Seleksi Data (data selection) 

Seleksi Data (data selection) yaitu data yang ada di database sering kali semuanya 

tidak dipakai, oleh karena itu hanya data yang sesuai untuk dianalis yang akan di ambil dari 

database. 

2.4.3.1 Seleksi Fitur (Feature Selection) 

Menurut [12] seleksi fitur adalah salah satu teknik terpenting  dan sering digunakan 

dalam pre-processing. Teknik ini mengurangi jumlah fitur yang terlibat dalam menentukan 

suatu nilai kelas targer, mengurangi fitur relevan, berlebihan data yang dapat menyebabkan 

salah pengertian terhadap kelas target dan tujuan utama dari seleksi fitur yaitu memilih fitur 

terbaik dari suatu kumpulan data. Ada juga yang mengatakan seleksi fitur merupakan proses 

optimasi untuk mengurangi satu set besar fitur besar sumber asli agar subset fitur yang 

relative kecil yang signifikan untuk meningkatkan akurasi klasifikasi cepat dan efektif [13] 

dan tujuan seleksi atribut adalah untuk pengurangan atribut dari data set untuk 

menghilangkan variable yang dianggap tidak relevan. 

2.4.3.2 Information Gain 

Menurut [12] Information gain merupakan teknik seleksi fitur yang menggunakan 

metode scoring  untuk nominal ataupun pembobotan atribut kontinu yang didiskretkan 

menggunakan maksimal entropy. Ada juga yang mengatakan Information gain ialah metode 

seleksi fitur paling sederhana dengan melakukan perangkingan atribut dan banyak 
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digunakan dalam aplikasi kategorisasi teks, analisis data dan analisis data citra [14]. Adapun 

pemilihan fitur dengan information gain  menurut [15] dilakukan dalam 3 tahap yaitu : 

1. Menghitung nilai information gain untuk setiap atribut dalam dataset original. 

2. Tentukan batas (threshold) yang diinginkan. Hal ini akan memungkinkan atribut 

yang berbobot sama dengan atas atau lebih besar akan di pertahankan serta 

membuang atribut yang berada dibawah atas. 

3. Dataset diperbaiki dengn pengurangan atribut. 

Menurut [16] bahwa dalam menghitung nilai information gain, pertama harus 

menentukan nilai entropy sebelum pemisah dari setiap atribut. Adapun untuk menghitung 

entropi sebelum dilakukan pemisahan setiap atribut dapat dihitung dengan rumus sebagai 

berikut : 

𝐸𝑛𝑡𝑟𝑜𝑝𝑦(𝐷) =  − ∑ 𝑃𝑘𝑙𝑜𝑔=𝑃𝑘𝐼
𝐾=1      

(1) 

Keterangan :  

D: Himpunan Kasus 

I : Jumlah Partisi 

Pk: Proporsi dari Ck terhadap D 

 Setelah mendapat nilai entropy sebelum pemisahan dari setiap atribut 

selanjutnyamenghitung nilai entropy setelah melakukan pemisahan  setiap atribut dengan 

menggunakan rumus sebagai berikut : 

𝐸𝑛𝑡𝑟𝑜𝑝𝑦(𝐷, 𝐴) =  − ∑
|𝐷𝑗|

|𝐷|
𝑉
𝐽=1  𝐸𝑛𝑡𝑟𝑜𝑝𝑦(𝐷𝑗)    

(2) 

Keterangan : 

D  : Himpunan Kasus 

A  : Atribut 

v  : Jumlah Partisi Atribut A 
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|Dj|   : Jumlah kasus pada partisi ke j 

|D|   : Jumlah Kasusu Dalam D 

Entropy (Dj) : Total Entropy pada partisi 

 Setelah semua nilai dari entropy didapat sebelum pemisahan dan sesudah  

pemisahan setiap atribut, selanjutnya yaitu melakukan langkah terakhir dengan menghitung 

nilai information gain  dari setiap atribut berdasarkan pengurangan nilai entropy setelah 

melakukan pemisahan pada atribut masing masing dengan rumus sebagai berikut: 

𝐺𝑎𝑖𝑛(𝐷, 𝐴) =  𝐸𝑛𝑡𝑟𝑜𝑝𝑦(D) − 𝐸𝑛𝑡𝑟𝑜𝑝𝑦(𝐷, 𝐴)     

(3) 

Keterangan: 

Gain (D,A) : Information atribut A 

Entropy(D) : Total Entropy 

Entropy(A) : Entropy (A) 

𝑆𝑝𝑙𝑖𝑡𝐼𝑛𝑓𝑜𝑟𝑚𝑎𝑡𝑖𝑜𝑛(𝐷, 𝐴): informasi atribut A 

Split Information adalah nilai informasi dari sebuah atribut. Split Information dapat 

dihitung dengan rumus sebagai berikut: 

𝑆𝑝𝑙𝑖𝑡𝐼𝑛𝑓𝑜𝑟𝑚𝑎𝑡𝑖𝑜𝑛(𝐷, 𝐴) =  − ∑
|𝐷𝑗|

|𝐷|
𝑣
𝑗=1  𝑙𝑜𝑔2

|𝐷𝑗|

|𝐷|
         

(4) 

Keterangan:  

A: Atribut 

v: jumlah partisi atribut A 

|Dj|: jumlah kasus pada par tisi ke j 

|D|: jumlah kasus dalam D 

2.4.3.3 Symmetrical Uncertainty 

Menurut [17] Symmetrical Uncertainty ialah mengkompensasi bias information 

gain  terhadap fitur dengan nilai lebih tersendiri dan menormalisasikan nilainya dalam 
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kisaran 0 hingga 1. Adapaun nilai 1 ialah menunjukkan bahwa pengetahuan tentang fitur 

relevan terhadap kelas, sedangkan nilai 0 ialah sebaliknya, yang artinya fitur tersebut ialah 

independen. Adapun rumus Symmetrical uncertainty adalah sebagai berikut yaitu dengan 

membagi nilai information gain dengan nilai entropy  ditambah dengn split information 

sehingga rumusnya jika dibuat adalah seperti ini: 

𝑆𝑈(𝐷, 𝐴) =  2 
𝐺𝑎𝑖𝑛(𝐷,𝐴)

𝐸𝑛𝑡𝑟𝑜𝑝𝑦(𝐷)+𝑠𝑝𝑙𝑖𝑡𝑖𝑛𝑓𝑜𝑟𝑚𝑎𝑡𝑖𝑜𝑛(𝐷,𝐴)
     

(5) 

Keterangan:  

Gain (D, A): Information atribut A 

𝐸𝑛𝑡𝑟𝑜𝑝𝑦(𝐷): Total entropy 

𝑆𝑝𝑙𝑖𝑡𝐼𝑛𝑓𝑜𝑟𝑚𝑎𝑡𝑖𝑜𝑛(𝐷, 𝐴): informasi atribut A 

2.4.4 Transformasi Data (data transformation) 

Transformasi Data (data transformation) yaitu data diubah atau digabung kedalam 

format yang sesuai untuk diproses dalam data mining [18] . 

2.4.5 Proses mining 

Proses mining yaitu merupakan suatu proses utama saat metode diterapkan untuk 

menemukan pengetahuan berharga dan tersembunyi dari data [18]. 

2.4.6 Evaluasi Pola (pattern evaluation) 

Adapun teknik evaluasi pola ini menurut [19] merupakan hasil  dari teknik data 

mining berupa pola yang khas maupun model prediksi dievaluasi untuk menilai hipotesa 

yang akan tercapai. Apa hasil hipotesa tidak sesuai dengan hasil maka akan di lakukan 

alternative lain yaitu dengan cara menjadikannya umpan balik untuk memperbaiki proses 

data mining, mencoba teknik data mining lain dan menerima hasil ini sebagai hasil yang 

diluar dugaan. 

2.4.7 Presentasi Pengetahuan (knowledge presentation) 

Merupakan visualisasi dan penyanjian pengetahuan mengenai metode yang 

digunakan untuk memproleh pengetahuan yang di proleh oleh pengguna 
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2.5 Teknik Data Mining 

Adapun teknik data mining menurut [9] di kelompokkan menjadi beberapa bagian 

yaitu : 

1. Deskripsi  

Mencoba menemukan cara untuk mendeksripsikan pola dan trend yang tersembunyi 

di dalam data. 

2. Estimasi 

Mirip dengan klasifikasi, kecuali variable tujuan yang lebih mengarah ke numerik 

dari pada kategori. 

3. Prediksi 

Prediksi memiliki kemiripan dengan estimasi dan klasifikasi. Hanya saja, prediksi 

menunjukkan sesuatu yang belum terjadi. 

4. Klasifikasi 

Dalam klasifikasi variable, tujuan bersifat kategorik. Misalnya, kita akan 

mengklasifikasikan pendapat dalam tiga kelas, yaitu pendapatan tinggi, pendapatan 

sedang dan pendapatan rendah. 

5. Clustering 

Clustering lebih mengarah ke pengelompokan record, pengamatan atau kasus dalam 

kelas yang memiliki kemiripan. 

6. Asosiasi 

Mengidentifikasi hubungan antara berbagai peristiwa yang terjadi pada suatu waktu. 

2.6 Klasifikasi  

Menurut [20] klasifikasi adalah  proses untuk menemukan model atau fungsi yang 

menjelaskan atau membedakan konsep atau kelas data dengan tujuan  untuk memperkirakan  

yang tidak diketahui dari suatu objek. Sedangkan menurut [21] bahwa klasifikasi adalah 

proses penemuan model yang menggambarkan dan membedakan kelas data atau cara 
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mengklasifikasikan data kedalam satu atau beberapa kelas  yang sudah di definisikan 

sebelumnya. Adapun proses klasifikasi didasarakna pada empat komponent yaitu: 

1. Kelas 

Variable dependen berupa kategori yang mempresentasikan “label” yang terdapat 

pada objek. 

2. Predictor  

Variable independen yang dipresenatsikan oleh karektristik data. 

3. Training Dataset 

Satuset data yang mempuanyai nilai dari kedua komponen yang digunakan untuk 

menentukan kelas yang cocok berdasarkan predicator. 

4. Testing Dataset 

Berupa data baru yang diklasifikasikan oleh model data yang telah dibuat dan 

akurasi klasifikasi di evaluasi. 

2.7 Algoritma C.45 

Algoritma C45 merupakan metode yang menjadi pilihan pertama dan sering 

digunakan dalam pengembangan Data Mining karena kecepatan dalam pengklasifikasian 

pohon keputusan disamping dapat mengkonstruksi pengklasifikasian dengan aturan-aturan 

yang lain 

2.8 Decision Tree 

1. Decision Tree adalah sebuah struktur pohon, dimana setiap node pohon 

merepresentasikan atribut yang telah diuji, setiap cabang merupakan suatu pembagian 

hasil uji, dan node daun merepresentasikan kelompok kelas tertentu. Level node teratas 

dari sebuah decision Tree adalah node akar (root) yang biasanya berupa atribut yang 

paling memiliki pengaruh terbesar pada suatu kelas tertentu. Pada umumnya decision 

Tree melakukan strategi pencarian secara top-down untuk solusinya. Pada proses 

mengklasifikasi data yang tidak diketahui, nilai atribut akan diuji dengan cara melacak 

jalur dari node akar (root) sampai node akhir (daun) dan kemudian akan diprediksi kelas 

yang dimiliki oleh suatu data baru tertentu. [1] 

2. ProsidingSINTAK 2017 ISBN: 978-602-8557-20-7 

3. 117 
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4. Terdapat 3 jenis node yang terdapat pada decision tree, yaitu: a. Root node, merupakan 

node paling atas, padanodeini tidak ada input dan bisa tidak mempunyai output atau 

mempunyai output lebih dari satu. b. Internal Node, merupakan node percabangan. Pada 

node ini terdapat percabangan. Pada node ini terdapat satu input dan memiliki output 

mininmal dua. c. Leaf node atau terminal node, merupakan node akhir. Pada node ini 

terdapat satu input dan tidak mempunyai output. Contoh decision tree dapat dilihat dari 

Gambar 1berikut : 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

Gambar 1 Contoh Decision Tree 

2.9 Confusion Matrix 

Menurut [22] bahwa pengertian dari confusion matrix adalah sebuah tool yang 

digunakan untuk mengevluasi suatu model klasifikasi untuk memperkirakan suatu objek 

tersebut benar atau salah. 

 

Actual Predicted 

Tepat Waktu Tidak Tepat Waktu 

Tepat Waktu TN FP 

Tidak Tepat Waktu FN TP 

Tabel 2 Confusion Matrix 

Accuracy  =  
(TP+TN)

(TP+TN+FP+FN)
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(6) 

Precision  =
TP

(TP+FP)
  

(7) 

Recall        =
TP

(TP+FN) 
  

(8) 

Keterangan :  

TN = nilai true negatif 

TP = nilai true positif  

FP = nilai false positif  

FN = nilai false negative 

2.10 Penilitain Terkait 

Penelitian terkait yang pernah dilakukan sebelumnya yang menjadi acuan dan dasar 

penelitian ini adalah sebagai berikut: 

Tabel 3 Penelitian Terkait 

 

No Tahun Peneliti Judul Perbedaannya 

 

 

 
1 

 
 
 
 
2022 

 

 

 

Eko Saputro, 

Didi Rosiyadi 

Penerepan 

Metode 

Random 

Over-Under 

Sampling 

Pada 

Algoritma 

Klasifikasi 

Penentuan 

Penyakit 

Diabetes 

Pada penelitian ini 

menggunakan penerapan 

metode Random Over-

Under Sampling untuk 

menentukan resiko penyakit 

diabetes dengan akurasi 

99,23% s e d a n g k a n   

d a l a m  p e n e l e i t i a n  

i n i  m e n g g u n a k a n  

m e t o d e  C 4 . 5  
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2 

 

 

 
2021 

 

 

 

Dian 

Pramadhana 

Klasifik

asi 

Penyakit 

Diabetes 

Menggu

nakan 

Metode 

CFS dan 

ROS 

Dengan 

Algorit

ma J48 

Berbasis 

Adaboo

st 

Pada penelitian ini 

menggunakan metode CFS 

dan ROS dengan akurasi 

92,3% sedangkan pada 

penulis menggunakan 

penerapan data mining 

metode C4.5 

 

3 

 

2019 

 

Deny Novianti 
Prediksi Status 
Berlangganan
Klien Bank 
Menggunakan
Algoritma 
Naive Bayes, 
C4.5, DAN 
KNN Berbasis 
Ensemble 
Classifier 

Pada penelitian ini 

menggunakan metode Naive 

Bayes, C4.5 dan KNN 

berbasis Ensemble 

Classifier Dengan Akurasi 

Naive Bayes 77,96%, KNN 

94,07%, untuk Ensemble 

Vote 94,24%  sedangkan 

pada penulis menggunakan 

algoritma C4.5 dengan 

menerapkan Resampling   
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2022 

Riyan Dwi Yulian 

Prakoso, Dhani 

Ratna Sari 

Perancangan 
Sistem 
Klasifikasi 
Penyakit 
Diabetes 
Menggunakan
Algoritma 
Naive Bayes 

Pada penelitian ini 

menggunakan penerapan 

Naive Bayes dengan tingkat 

akurasi 89,74% sedangkan 

pada penulis menggunakan 

penerapan data mining 
metode C4.5 

 

 

 

 
5 

 

 

 

 
2020 

Andi Maulida 

Argina 

Penerapan 

Metode 

Klasifikasi K-

Nearest 

Neigbor pada 

Dataset 

Penderita 

Penyakit 

Diabetes 

Penelitian menggunakan 

metode KNN dengan 

tingkat akurasi 39% 

sedangkan penulis 

menggunakan metode C4.5  
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2018 

Muhamad 

Subhan Efendi, 

Helmie Arif 

Wibawa 

Prediksi 

Penyakit 

Diabetes 

Menggunakan 

Algoritma 

ID3 dengan 

Pemilihan 

Atribut 

Terbaik 

Penelitian menggunakan 

metode  ID3 dengan rata rata 

akurasi 84,77% sedangkan 

penulis menggukan 

Algoritma C4.5 
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2020 

Achmad Ridwan Penerapan 

Algoritma 

Naïve Bayes 

Untuk 
Klasifikasi 
Penyakit 
Diabetes 
Mellitus 

Penelitian menggunakan 

metode Naive Bayes Dengan 

Akurasi  90,20% sedangkan 

penulis menggunakan 

metode C4.5 

8 2020 
Rizka Nurliana 
Putri, Leonard 
Goeirmanto 

Aplikasi 
Sistem Pakar 
Untuk 
Diagnosa 
Penyakit 
Diabetes 
Melitus 
Dengan 
Algoritma 
Certainty 
Factor 
Berbasis Web 

Penelitian menggunakan 
sistem pakar certainty 
factor dengan ouput berupa 
aplikasi untuk mendiagnoasa 
penyakit diabetes sedangkan 
penulis mererapkan metode 
C4.5 untuk melakukan 
klasifikasi data set dan 
menerapkan metode 
resampling 
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BAB 3 

METODOLOGI PENELITIAN 

 

 

Gambar 2 Metodologi Penelitian 

3.1 Perencanaan 

Pada tahap perencanaan, penulis mencari jurnal dari berbagai sumber (studi 

literatur) hingga menemukan permasalahan yang dapat diteliti lebih lanjut. Hasil 

permasalahan yang diperoleh dari tahap ini adalah penerapan algoritma C4.5 dalam 

mengklasifikasikan kelulusan mahasiswa. 

3.1 Pengumpulan Data 

Pengumpulan data dilakukan dengan cara meminta data ke Pusat Teknologi 

Informasi dan Pangkalan Data Universitas Islam Negeri Sultan Syarif Kasim. Data yang 

diperoleh adalah data alumni Universitas Islam Negeri Sultan Syarif Kasim dengan jumlah 
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data awal 536 data alumni. Didalam data alumni terdapat beberapa atribut antara lain: 

Tabel 4 Atribut Data Mahasiswa 

No Atribut Keterangan 

1 nilai_sisdig Nilai Mata Kuliah Sistem Digital 

2 nilai_daspro Nilai Mata Kuliah Dasar Pemograman 

3 nilai_alpro Nilai Mata Kuliah Algoritma Pemograman 

4 nilai_matdis Nilai Mata Kuliah Matematika Diskrit 

5 nilai_arkom Nilai Mata Kuliah Arsitektur Komputer 

6 nilai_basdat Nilai Mata Kuliah Basis Data 

7 nilai_metnum Nilai Mata Kuliah Metode Numerik 

8 nilai_strukdat Nilai Mata Kuliah Struktur Data 

9 nilai_sbd Nilai Mata Kuliah Sistem Basis Data 

10 nilai_so Nilai Mata Kuliah Sistem Operasi 

11 nilai_jarkom Nilai Mata Kuliah Jaringan Komputer 

12 nilai_ki Nilai Mata Kuliah Keamanan Informasi 

13 nilai_rpl Nilai Mata Kuliah Rekayasa Perangkat Lunak 

14 nilai_si  Nilai Mata Kuliah Sistem Informasi 

15 nilai_pb Nilai Mata Kuliah Pemograman Bergerak 

16 Status Kelulusan Status Kelulusan Mahasiswa Tepat Waktu / Tidak Tepat Waktu 

3.2 Analisa 

Dalam penelitian ini Teknik klasifikasi sangat cocok karena penelitian bertujuan 

untuk memprediksi kelulusan mahasiswa karena Teknik klasifikasi ini dapat 

membedakan kelas data seperti yang lulus tepat waktu atau yang tidak lulus tepat waktu. 

Pada tahap pre-processing penulis akan mengatasi missing value, data duplikat, data 

yang tidak konsisten, dan outlier yang ditemukan. Pada tahap transformation, penulis 

akan merubah format data menjadi format yang dibutuhkan untuk data mining. 

Pada tahap data mining, penulis akan menerapkan algoritma C4.5. Langkah- 

langkah dalam menerapkan algoritma C4.5 dalam bentuk flowchart yaitu: 
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Gambar 3 Flowchart Algoritma C4.5  

 

3.3 Implementasi 

Implementasi adalah proses penerapan dari hasil perancangan ke dalam sebuah 

sistem. Proses ini membutuhkan perangkat pendukung berupa perangkat keras dan 

perangkat lunak. 

1. Perangkat keras (hardware): 

a. CPU : Intel® Core™ i5-8265U CPU @ 2.70GHz 

b. Memori (RAM) : 4 GB 

c. HDD : 1 TB 

2. Perangkat lunak (software): 

a. Platform : Microsoft Windows 10 Professional 64-bit 

b. Tools : RapidMiner 

3.4 Pengujian Data 

Adapun yang di katakan pengujian dalam suatu penelitian yaitu sewaktu system akan 
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di jalankan, tahap ini bertujuan untuk menguji kelayakan system dan fungsi dari pada 

sistem. Pengujian ini dilakukan untuk mendapatkan hasil dari model dan system yang telah 

di buat yaitu Klasifikasi Kelulusan Mahasiswa Teknik Informatika. Untuk mengetahui 

apakah system sudah layak digunakan dan fungsi system tersebut maka akan dilakukan 

pengujian akurasi model dan pengujian system menggunakan: 

1. Pengujian akurasi model pada Klasifikasi menggunakan metode evaluasi 

Confusion Matrix. 

3.5 Kesimpulan dan Saran 

Berdasarkan hasil pengujian maka dapat ditarik kesimpulan yang mengacu pada 

rumusan masalah dan tujuan penelitian. Dan saran yang digunakan untuk mengembangkan 

penelitian selanjutnya serta dimasukkan untuk meningkatkan kualitas penelitian. 
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BAB 5 

PENUTUP 

5.1 Kesimpulan 

Berdasarkan hasil implementasi pada penelitian yang sudah dilakukan, maka dapat di 

ambil kesimpulan sebagai berikut. 

1. Hasil penelitian ini menunjukkan bahwa penerapan data mining telah berhasil 

menghasilkan model klasifikasi dengan menggunakan algoritma C4.5 untuk klasifikasi 

kelulusan mahasiswa. 

2. Berdasarkan data kelulusan mahasiswa jurusan Teknik Informatika Universitas Islam 

Negeri Sultan Syarif Kasim Riau yang telah dikumpulkan pada penelitian ini 

menghasilkan penyebab utama keterlambatan mahasiswa lulus terdapat pada nilai mata 

kuliah Arsitektur Komputer. 

3. Dengan total jumlah 536 data yang dibagi menjadi 90% data latih dan 10% data uji, 

nilai akurasi 99,38%, percision 50%, dan recall 66,67%. 

5.2 Saran 

1. Pada penelitian selanjutnya dapat ditingkatkan dengan jumlah data yang lebih banyak 

untuk proses training, karena jumlah data training berpengaruh terhadap nilai akurasi 

yang dihasilkan. 

2. Pada penelitian selanjutnya agar dapat menggunakan metode klasifikasi yang berbeda 

untuk dapat melihat perbandingan hasil yang lebih baik. 
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LAMPIRAN 

nilai_
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nilai_metnu
m 
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nilai_p
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nilai_s
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nilai_sisd
ig 

nilai_sb
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nilai_arko
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nilai_alp
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nilai_jarko
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nilai_strukd
at 

Status_Kelulus
an 

3.0 3.3 2.3 2.3 3.7 4.0 3.0 3.0 1.0 3.3 2.3 4.0 2.0 2.0 2.3 TERLAMBAT 

3.3 3.0 2.7 2.3 3.3 3.3 3.3 3.3 4.0 3.0 2.3 3.7 2.3 2.7 2.3 TERLAMBAT 

3.3 3.0 2.3 2.3 3.0 2.7 3.3 3.7 2.3 0.0 2.7 2.3 3.3 2.3 2.3 TERLAMBAT 

3.7 3.3 2.3 3.3 3.3 3.7 2.7 3.7 2.3 3.7 2.3 3.3 3.7 2.3 2.0 TERLAMBAT 

3.7 3.3 3.3 3.0 3.3 3.3 3.3 3.3 1.0 3.0 3.3 3.3 2.3 0.0 2.3 TERLAMBAT 

4.0 3.3 3.7 3.0 3.3 3.0 3.7 3.3 3.0 4.0 4.0 4.0 3.0 3.7 4.0 TERLAMBAT 

4.0 4.0 3.3 4.0 3.3 3.3 3.7 3.3 4.0 4.0 4.0 4.0 4.0 4.0 3.7 TERLAMBAT 

4.0 4.0 3.3 3.0 3.3 3.3 3.3 3.3 3.7 3.7 3.3 3.3 3.0 3.0 2.3 TERLAMBAT 

3.7 3.0 3.7 3.7 3.7 3.7 3.3 3.7 3.7 4.0 3.3 4.0 3.0 3.3 3.0 TERLAMBAT 

3.7 3.0 2.7 2.7 2.7 3.7 2.7 2.7 3.0 0.0 2.7 2.0 3.0 2.7 2.7 TERLAMBAT 

3.7 2.7 3.7 4.0 3.0 3.3 3.0 4.0 4.0 4.0 4.0 3.7 3.7 3.0 3.0 TERLAMBAT 

3.0 3.3 2.3 3.0 2.7 4.0 2.0 2.3 1.0 2.0 2.7 3.0 3.0 2.3 2.0 TERLAMBAT 

3.3 3.0 3.0 3.3 3.3 3.0 3.3 2.0 3.0 1.0 3.0 2.7 2.0 2.3 2.7 TERLAMBAT 

3.7 3.0 4.0 3.0 3.3 3.3 3.0 3.3 3.7 4.0 3.7 4.0 3.7 2.3 3.0 TERLAMBAT 

3.7 3.7 2.3 2.7 3.7 2.3 3.0 3.3 3.0 4.0 2.3 4.0 3.7 2.0 3.0 TERLAMBAT 

3.7 3.7 3.7 3.3 3.3 3.3 4.0 3.3 3.7 4.0 3.7 4.0 3.7 3.7 4.0 TERLAMBAT 

3.3 3.0 3.7 2.7 3.0 3.3 3.0 3.3 4.0 2.7 2.7 3.7 3.3 2.3 2.3 TERLAMBAT 

4.0 3.3 3.7 3.0 3.3 3.3 3.3 3.3 4.0 3.7 3.7 2.3 2.0 3.3 4.0 TERLAMBAT 

3.3 3.3 3.7 3.0 3.7 4.0 3.0 3.3 1.0 2.3 1.0 4.0 2.0 2.7 2.7 TERLAMBAT 

3.7 4.0 3.7 3.7 3.3 3.3 4.0 3.3 3.7 3.7 4.0 4.0 3.7 4.0 4.0 TERLAMBAT 

3.0 3.0 3.7 3.0 3.7 3.0 2.3 3.7 3.3 3.3 3.0 2.3 3.7 3.0 2.3 TERLAMBAT 

3.0 2.3 2.3 3.7 2.7 2.7 3.3 3.7 3.0 0.0 4.0 2.3 3.3 3.3 2.3 TERLAMBAT 
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3.3 2.7 2.3 4.0 2.7 3.3 3.0 3.3 4.0 4.0 4.0 3.7 4.0 4.0 3.7 TERLAMBAT 

3.3 3.0 2.3 4.0 2.7 4.0 3.0 3.3 3.0 1.0 3.3 2.7 2.3 2.7 2.0 TERLAMBAT 

3.3 3.7 2.3 3.7 3.0 2.0 3.0 4.0 0.0 3.7 1.0 3.7 2.0 0.0 3.7 TERLAMBAT 

3.3 2.0 2.0 1.0 3.7 4.0 2.0 2.0 3.0 2.7 1.0 2.7 3.3 4.0 2.3 TERLAMBAT 

4.0 3.7 3.7 3.0 3.3 3.3 4.0 3.3 4.0 3.7 3.7 3.7 3.0 3.3 4.0 TERLAMBAT 

2.0 2.7 2.3 3.0 3.0 3.0 2.7 3.7 2.3 0.0 2.7 2.3 3.3 2.7 2.7 TERLAMBAT 

3.3 3.3 3.3 3.0 3.0 3.0 2.3 2.3 3.7 3.7 3.0 3.0 3.3 2.7 2.7 TERLAMBAT 

3.3 3.7 3.7 3.3 3.3 3.3 3.0 3.3 3.7 3.0 2.3 4.0 3.3 2.0 2.3 TERLAMBAT 

3.3 2.0 3.7 3.0 3.0 3.0 3.0 2.3 4.0 2.7 3.3 2.7 4.0 2.7 2.0 TERLAMBAT 

2.7 3.3 2.3 3.3 2.7 3.0 3.3 2.7 1.0 3.0 1.0 3.3 3.0 2.0 3.7 TERLAMBAT 

3.7 3.3 2.7 3.0 4.0 3.0 3.0 3.7 4.0 3.3 2.3 3.7 3.7 4.0 3.0 TERLAMBAT 

3.7 2.7 3.7 4.0 3.3 3.3 3.7 3.3 3.0 2.7 3.7 4.0 3.0 4.0 4.0 TERLAMBAT 

4.0 3.7 2.7 4.0 2.7 0.0 3.7 2.0 3.0 0.0 2.7 3.7 3.3 0.0 3.0 TERLAMBAT 

3.3 3.0 3.0 3.7 2.7 3.0 3.3 3.3 3.3 2.0 3.3 3.0 3.3 2.7 2.0 TERLAMBAT 

3.7 4.0 3.7 4.0 3.7 2.7 3.7 2.3 4.0 4.0 3.3 4.0 3.7 3.3 3.3 TERLAMBAT 

3.0 2.0 2.7 3.7 3.0 3.0 3.0 3.7 3.3 4.0 3.7 3.7 4.0 2.7 4.0 TERLAMBAT 

3.3 3.3 2.3 3.7 3.3 4.0 3.0 2.3 2.7 2.3 4.0 2.7 2.7 3.0 2.0 TERLAMBAT 

3.3 3.0 2.7 3.3 4.0 3.0 3.0 3.3 3.0 3.0 3.3 1.0 3.3 2.7 3.0 TERLAMBAT 

3.7 3.7 3.0 2.0 3.3 3.3 3.0 3.3 4.0 1.0 3.3 4.0 2.7 2.3 2.0 TERLAMBAT 

3.0 2.3 3.0 3.3 3.0 4.0 3.3 2.3 2.3 2.0 2.3 2.3 3.3 3.0 2.0 TERLAMBAT 

3.7 3.7 2.7 2.7 3.3 3.3 3.0 3.3 3.3 2.0 2.3 4.0 3.7 2.7 2.7 TERLAMBAT 

3.0 3.0 3.7 2.7 3.7 3.0 2.0 2.0 2.7 3.7 2.3 3.0 2.7 2.7 1.0 TERLAMBAT 

2.7 3.0 2.7 4.0 3.0 3.3 3.0 3.3 3.3 4.0 4.0 2.7 3.3 2.7 4.0 TERLAMBAT 

4.0 4.0 2.3 4.0 3.0 3.7 3.3 1.0 4.0 4.0 2.7 4.0 3.3 3.3 3.7 TERLAMBAT 

3.3 3.7 2.3 3.3 4.0 2.7 2.7 3.7 3.7 3.3 3.3 1.0 3.3 4.0 2.3 TERLAMBAT 

3.0 3.7 2.7 4.0 3.7 3.3 4.0 2.7 4.0 3.7 3.7 2.7 2.0 3.0 3.3 TERLAMBAT 
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3.3 3.3 2.3 3.3 3.3 2.7 2.7 4.0 4.0 4.0 3.3 3.7 3.7 3.7 3.0 TERLAMBAT 

3.3 3.7 3.7 2.7 3.3 3.3 4.0 3.3 3.7 3.0 3.7 3.0 2.0 3.3 3.3 TERLAMBAT 

4.0 2.3 4.0 3.7 3.3 2.3 2.7 2.7 3.3 3.7 4.0 3.3 4.0 4.0 4.0 TERLAMBAT 

3.3 3.0 2.7 3.7 4.0 4.0 2.7 2.3 3.0 3.7 3.7 3.7 3.3 2.7 3.0 TERLAMBAT 

3.3 3.0 2.3 4.0 2.7 3.3 3.0 3.0 4.0 4.0 3.7 3.7 2.7 4.0 2.7 TERLAMBAT 

3.7 3.3 3.7 4.0 3.3 3.3 4.0 3.3 4.0 3.7 3.7 4.0 3.7 4.0 4.0 TERLAMBAT 

2.7 1.0 3.3 2.3 2.3 4.0 2.7 3.0 3.7 1.0 1.0 0.0 3.3 4.0 2.7 TERLAMBAT 

3.7 3.0 2.7 2.3 2.7 3.3 3.0 3.7 2.3 2.7 2.7 2.0 3.3 3.0 2.3 TERLAMBAT 

3.0 2.0 3.3 3.3 3.0 3.3 2.7 3.7 3.0 2.3 3.7 2.7 1.0 4.0 3.7 TERLAMBAT 

3.0 4.0 3.7 3.3 4.0 2.0 2.7 3.7 4.0 2.7 3.3 3.0 3.3 3.7 2.3 TERLAMBAT 

3.3 3.0 2.3 2.3 2.7 2.3 3.3 4.0 2.7 0.0 2.7 2.0 3.0 2.7 2.0 TERLAMBAT 

3.0 3.3 3.0 3.0 3.3 4.0 3.0 2.7 2.7 3.3 2.3 2.7 3.3 3.0 2.0 TERLAMBAT 

3.3 3.7 4.0 4.0 3.3 3.3 3.0 3.3 4.0 4.0 3.0 4.0 3.7 2.0 3.0 TERLAMBAT 

3.7 3.7 3.7 3.3 3.7 2.7 3.0 4.0 2.7 4.0 2.7 3.3 2.7 2.7 3.3 TERLAMBAT 

3.3 2.7 2.3 3.3 3.0 2.7 3.0 3.0 3.3 3.7 2.7 2.7 3.0 2.7 2.7 TERLAMBAT 

3.3 3.0 3.7 3.0 3.3 3.7 3.3 3.0 3.7 3.7 3.7 3.7 3.3 4.0 4.0 TERLAMBAT 

4.0 3.7 3.3 3.3 3.3 3.3 4.0 3.3 4.0 4.0 2.3 4.0 3.7 3.3 3.3 TERLAMBAT 

2.0 1.0 3.0 2.3 4.0 2.7 3.3 2.0 2.0 0.0 2.3 2.3 3.0 2.7 2.7 TERLAMBAT 

3.0 3.7 2.3 3.7 3.7 3.7 3.0 2.7 3.3 4.0 2.0 3.0 3.7 2.0 2.3 TERLAMBAT 

3.0 3.0 2.7 4.0 3.0 2.7 3.3 2.3 3.0 0.0 3.3 2.3 3.3 2.7 3.0 TERLAMBAT 

3.3 0.0 3.7 3.3 3.7 3.0 3.0 3.7 3.7 3.7 4.0 4.0 4.0 3.3 3.7 TERLAMBAT 

3.0 2.0 2.7 2.0 3.3 2.0 2.3 4.0 3.0 2.0 2.3 2.3 2.0 2.7 2.0 TERLAMBAT 

3.7 4.0 3.7 3.7 3.3 3.3 4.0 3.3 3.3 4.0 3.7 3.3 3.3 4.0 4.0 TERLAMBAT 

3.7 4.0 3.7 1.0 3.7 2.3 3.3 4.0 4.0 3.7 3.3 4.0 3.7 4.0 3.7 TERLAMBAT 

3.3 4.0 4.0 3.7 3.3 3.3 3.3 3.3 3.7 4.0 3.7 4.0 3.3 2.3 3.0 TERLAMBAT 

3.3 3.7 3.7 3.3 3.3 3.3 3.7 3.3 4.0 3.7 3.7 3.0 2.7 4.0 3.7 TERLAMBAT 



 

43 

 

 

 

 

3.3 2.3 3.3 3.3 3.3 1.0 3.0 3.3 3.7 2.3 3.3 3.7 3.3 3.3 3.7 TERLAMBAT 

3.7 3.7 2.3 3.0 3.7 2.7 2.3 4.0 4.0 3.3 3.0 3.0 3.3 4.0 3.3 TERLAMBAT 

3.7 3.0 3.0 3.0 3.7 3.0 3.3 3.3 2.7 3.3 2.0 4.0 3.3 4.0 2.0 TERLAMBAT 

4.0 3.3 3.7 3.7 3.3 3.3 3.3 3.3 2.3 4.0 3.7 3.0 3.7 3.7 4.0 TERLAMBAT 

3.0 3.0 3.3 2.7 3.3 3.3 2.3 3.3 3.3 3.3 2.0 4.0 3.3 3.7 2.7 TERLAMBAT 

3.7 3.7 3.3 3.0 3.3 3.3 2.0 3.3 3.0 3.7 2.7 4.0 3.0 1.0 2.3 TERLAMBAT 

3.7 3.7 2.3 3.7 3.7 3.3 3.7 2.3 3.3 3.3 2.3 4.0 3.0 2.0 2.7 TERLAMBAT 

3.7 4.0 2.7 3.7 3.0 3.3 3.0 2.0 3.0 3.0 2.7 2.3 2.3 2.7 2.3 TERLAMBAT 

3.3 3.3 4.0 3.3 3.3 3.3 3.0 3.3 4.0 4.0 4.0 4.0 4.0 2.7 2.3 TERLAMBAT 

3.7 3.7 3.0 3.0 3.3 3.3 3.3 3.3 4.0 4.0 3.3 3.7 2.3 4.0 3.0 TERLAMBAT 

3.7 3.3 2.3 3.3 3.0 3.0 3.3 4.0 2.7 4.0 2.7 3.7 3.0 2.0 3.0 TERLAMBAT 

3.0 2.0 2.3 3.3 3.3 2.7 2.0 3.3 2.0 2.7 2.3 2.7 3.7 3.0 2.3 TERLAMBAT 

3.7 2.3 4.0 2.7 3.3 3.3 2.7 3.3 3.3 3.7 3.7 3.3 3.0 3.7 2.0 TERLAMBAT 

3.7 3.0 3.7 3.3 3.3 3.3 3.0 3.3 3.3 2.7 3.7 3.7 3.7 4.0 4.0 TERLAMBAT 

3.3 2.0 2.3 3.0 3.7 2.0 3.7 2.7 3.7 3.3 3.0 2.0 3.0 2.0 3.3 TERLAMBAT 

2.3 3.0 2.3 3.0 3.3 2.7 3.7 3.0 2.0 0.0 2.7 2.0 3.3 2.7 2.7 TERLAMBAT 

4.0 3.3 3.7 3.7 3.3 3.3 4.0 3.3 3.7 4.0 3.7 3.7 3.0 4.0 4.0 TERLAMBAT 

3.7 2.7 3.3 3.3 3.7 3.3 3.3 2.7 3.3 4.0 3.3 2.7 1.0 2.0 2.0 TERLAMBAT 

4.0 4.0 3.0 4.0 3.3 3.3 3.7 3.3 4.0 3.3 3.3 4.0 4.0 3.3 3.7 TERLAMBAT 

3.7 3.7 3.3 3.0 2.7 2.0 2.7 3.0 2.3 3.0 3.3 4.0 3.3 3.0 3.0 TERLAMBAT 

3.3 3.7 2.3 3.7 2.7 2.7 3.7 4.0 3.0 3.3 4.0 4.0 3.3 3.7 4.0 TERLAMBAT 

3.7 4.0 3.7 4.0 3.3 3.3 3.3 3.3 3.0 4.0 3.7 4.0 3.7 3.0 4.0 TERLAMBAT 

3.7 4.0 2.7 3.3 3.0 2.0 3.0 3.7 4.0 3.7 4.0 4.0 3.3 3.0 4.0 TERLAMBAT 

3.7 3.7 2.3 3.3 3.7 3.7 2.3 3.3 3.0 2.0 3.3 2.0 4.0 2.7 2.7 TERLAMBAT 

3.7 4.0 3.3 3.3 3.0 3.0 3.7 2.7 2.3 3.0 2.7 3.7 2.7 2.3 3.0 TERLAMBAT 

3.7 4.0 3.7 3.7 3.7 3.3 4.0 2.3 3.0 3.3 4.0 4.0 3.0 4.0 2.7 TERLAMBAT 
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3.3 4.0 3.7 2.7 4.0 3.7 2.3 3.3 2.7 3.7 2.3 2.7 2.7 1.0 2.7 TERLAMBAT 

3.3 3.3 2.0 2.7 2.7 3.7 3.7 0.0 2.0 2.3 2.7 2.7 2.7 2.3 2.0 TERLAMBAT 

2.7 3.0 2.0 2.3 3.0 3.3 2.7 2.7 3.7 3.3 2.7 2.0 3.7 4.0 2.0 TERLAMBAT 

3.0 2.7 2.3 3.3 4.0 3.3 3.0 3.7 3.7 3.0 3.0 2.3 3.3 3.0 2.3 TERLAMBAT 

3.7 2.3 3.7 3.0 3.7 3.3 3.3 3.7 3.3 2.7 3.3 4.0 2.7 3.7 2.3 TERLAMBAT 

3.7 3.3 3.3 3.3 3.0 3.3 3.0 4.0 4.0 1.0 3.0 3.7 3.7 4.0 2.7 TERLAMBAT 

3.3 3.3 3.7 3.0 3.7 3.3 3.0 2.7 3.3 3.0 2.3 3.3 3.3 3.0 3.0 TERLAMBAT 

4.0 4.0 3.7 3.3 3.3 3.3 3.7 3.3 2.0 3.7 3.7 4.0 2.3 3.7 4.0 TERLAMBAT 

3.3 3.7 4.0 3.7 3.3 3.3 3.3 3.3 4.0 3.7 4.0 4.0 3.7 2.7 2.3 TERLAMBAT 

3.3 4.0 2.3 3.7 3.3 3.3 2.7 3.3 2.7 3.7 1.0 3.7 3.0 3.3 2.7 TEPAT WAKTU 

3.3 2.7 3.7 3.7 3.3 2.7 3.0 4.0 3.3 2.7 3.3 4.0 3.0 2.7 2.0 TEPAT WAKTU 

3.7 2.3 0.0 2.7 3.3 3.3 3.7 3.3 3.3 4.0 4.0 4.0 2.7 4.0 2.7 TEPAT WAKTU 

3.7 3.7 3.0 3.7 3.3 3.3 3.3 3.3 3.7 3.7 4.0 3.7 3.7 3.3 3.0 TEPAT WAKTU 

2.0 3.3 2.0 3.0 3.3 4.0 3.0 4.0 3.7 4.0 3.3 3.3 3.0 3.3 3.7 TERLAMBAT 

3.3 2.7 2.3 2.0 3.0 2.7 2.7 3.3 2.3 2.7 2.3 2.7 3.7 0.0 2.3 TERLAMBAT 

3.7 2.3 2.3 3.0 0.0 3.0 2.0 2.7 2.3 2.0 2.7 3.3 2.7 3.0 2.3 TERLAMBAT 

3.3 2.0 3.7 3.3 2.0 4.0 2.7 3.0 3.0 3.3 3.0 2.7 3.3 4.0 2.7 TERLAMBAT 

3.3 3.0 3.0 3.3 1.0 0.0 3.3 3.3 2.7 2.3 3.7 3.7 2.7 2.7 3.0 TERLAMBAT 

2.7 2.7 0.0 0.0 3.0 3.0 3.7 2.3 2.7 1.0 3.0 3.7 2.7 2.7 2.3 TERLAMBAT 

2.0 2.7 3.0 2.7 3.0 3.7 1.0 2.0 3.3 2.0 3.3 2.3 1.0 3.0 3.0 TERLAMBAT 

3.7 3.7 3.3 3.7 3.7 3.0 3.3 2.3 2.0 2.7 2.3 4.0 3.7 2.3 2.7 TERLAMBAT 

3.0 2.3 2.7 3.0 3.7 2.7 2.7 2.7 3.0 3.7 3.3 3.7 3.3 2.7 3.0 TERLAMBAT 

3.3 2.0 1.0 1.0 3.0 2.7 3.0 3.3 1.0 2.0 3.0 1.0 2.3 0.0 2.3 TERLAMBAT 

2.7 0.0 2.0 1.0 3.7 4.0 2.0 3.0 1.0 2.7 2.0 2.7 2.7 3.0 1.0 TERLAMBAT 

3.0 3.3 2.3 3.3 3.3 4.0 2.0 3.7 2.3 3.0 2.7 3.3 3.0 2.7 0.0 TERLAMBAT 

3.0 2.7 2.7 2.3 3.7 3.3 2.3 2.7 2.0 1.0 3.0 2.7 2.0 2.0 2.7 TERLAMBAT 
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3.0 3.0 2.0 2.0 2.7 3.3 2.3 3.0 3.0 2.3 3.0 3.0 2.0 2.0 2.0 TERLAMBAT 

2.3 3.7 3.0 3.3 3.3 3.7 3.0 2.3 3.3 3.7 3.7 3.3 3.7 3.3 3.3 TERLAMBAT 

3.3 3.3 3.7 3.7 2.7 3.7 3.3 2.7 3.7 3.3 4.0 4.0 3.3 3.0 4.0 TERLAMBAT 

3.0 3.0 2.3 4.0 3.7 2.3 2.7 4.0 3.3 2.7 4.0 2.7 3.3 3.3 2.0 TERLAMBAT 

3.0 2.7 2.3 3.0 3.7 2.7 2.7 2.0 3.3 3.0 3.3 3.7 2.7 3.3 3.3 TERLAMBAT 

4.0 3.3 3.7 3.0 3.7 2.3 3.0 3.3 4.0 2.3 3.3 3.7 2.7 4.0 2.3 TERLAMBAT 

3.0 3.0 2.7 2.7 3.0 2.3 2.3 2.3 1.0 2.0 3.3 1.0 2.7 3.3 2.0 TERLAMBAT 

2.7 3.0 0.0 1.0 3.3 3.0 2.7 2.3 3.3 1.0 2.0 2.7 2.0 2.7 2.0 TERLAMBAT 

3.3 1.0 3.0 2.0 3.7 4.0 2.0 3.3 1.0 2.0 2.3 3.7 2.7 2.3 2.3 TERLAMBAT 

3.3 0.0 1.0 0.0 3.7 0.0 2.7 2.3 2.0 3.7 0.0 3.7 2.0 3.7 1.0 TERLAMBAT 

2.0 2.7 3.0 3.0 3.0 3.0 2.0 3.3 2.0 2.7 2.3 3.0 3.3 2.7 3.3 TERLAMBAT 

3.0 3.0 2.7 4.0 2.7 2.7 4.0 1.0 3.7 4.0 4.0 3.3 3.0 4.0 3.0 TERLAMBAT 

0.0 1.0 0.0 1.0 3.3 3.0 3.0 2.7 0.0 1.0 2.0 2.3 1.0 2.0 2.7 TERLAMBAT 

3.7 3.0 2.7 2.7 3.3 3.7 2.7 3.0 2.3 2.0 2.7 3.7 3.0 2.3 2.3 TERLAMBAT 

2.7 0.0 3.3 3.3 3.0 2.7 2.0 2.7 1.0 1.0 3.7 2.7 2.7 2.7 2.7 TERLAMBAT 

2.7 0.0 0.0 1.0 3.0 3.7 3.0 2.7 2.3 1.0 2.0 2.7 2.3 1.0 1.0 TERLAMBAT 

3.7 3.7 3.3 3.3 3.3 1.0 3.3 2.7 3.0 3.7 3.3 4.0 2.7 2.7 3.0 TERLAMBAT 

3.3 3.3 3.0 3.3 3.7 2.3 2.7 2.3 2.7 3.3 3.0 3.0 3.0 2.7 3.7 TERLAMBAT 

3.3 2.0 2.0 2.0 3.0 3.7 3.0 3.7 2.3 3.7 1.0 3.7 3.3 3.7 2.0 TERLAMBAT 

2.3 2.3 3.3 3.3 3.7 3.3 2.3 2.7 3.3 2.3 3.7 2.3 3.0 3.0 3.7 TERLAMBAT 

3.3 3.0 2.7 3.3 3.7 4.0 3.0 4.0 3.3 4.0 2.7 2.7 3.0 3.3 3.0 TERLAMBAT 

3.0 3.0 2.7 2.3 3.0 2.7 3.0 3.0 3.0 3.0 4.0 2.7 3.3 3.3 3.0 TERLAMBAT 

3.7 3.3 2.3 3.7 3.3 2.0 2.3 4.0 4.0 2.7 4.0 4.0 3.7 4.0 3.0 TERLAMBAT 

3.3 2.3 2.3 2.0 2.7 3.7 2.7 2.3 0.0 2.3 2.3 2.0 2.3 2.0 2.0 TERLAMBAT 

3.7 4.0 2.3 3.3 2.0 4.0 3.0 2.3 2.0 2.3 2.7 2.3 4.0 2.7 2.7 TERLAMBAT 

3.3 3.7 2.3 3.3 3.3 2.7 2.7 3.7 4.0 3.0 4.0 3.7 3.0 4.0 3.0 TERLAMBAT 



 

46 

 

 

 

 

3.3 3.3 3.7 3.0 3.7 1.0 3.3 2.3 3.0 2.3 3.3 3.0 3.0 3.7 3.0 TERLAMBAT 

3.0 2.7 3.0 3.0 2.3 2.7 2.3 4.0 2.7 3.0 3.7 2.7 3.0 2.7 3.3 TERLAMBAT 

3.7 2.7 2.3 3.3 3.0 4.0 1.0 2.3 3.7 2.7 2.7 2.7 2.3 2.7 2.3 TERLAMBAT 

4.0 2.0 3.3 3.3 3.0 2.3 3.3 3.0 2.7 4.0 2.0 3.3 2.7 3.0 1.0 TERLAMBAT 

3.3 3.0 2.0 3.0 3.7 3.7 3.0 1.0 2.7 3.0 3.3 2.7 3.3 2.7 2.0 TERLAMBAT 

3.3 2.3 2.0 1.0 4.0 2.7 2.7 4.0 2.0 3.0 2.3 3.0 2.3 2.0 2.0 TERLAMBAT 

3.3 3.7 3.0 3.0 3.0 3.3 2.7 3.3 3.7 4.0 4.0 2.7 4.0 3.0 4.0 TERLAMBAT 

2.7 2.0 2.3 3.3 2.7 3.7 3.3 3.3 1.0 3.3 3.3 1.0 3.0 2.3 2.3 TERLAMBAT 

2.7 2.3 2.3 2.0 3.7 4.0 2.7 2.7 3.0 1.0 3.7 3.3 2.0 2.7 2.7 TERLAMBAT 

3.3 2.3 2.0 1.0 3.7 3.3 3.3 2.7 3.7 2.0 2.3 3.7 2.7 2.0 2.0 TERLAMBAT 

3.3 3.3 2.3 4.0 3.3 1.0 3.3 2.7 3.7 4.0 2.7 4.0 3.3 2.7 4.0 TERLAMBAT 

3.0 0.0 2.3 3.3 2.0 2.3 0.0 3.0 1.0 2.3 2.0 3.3 2.3 1.0 2.7 TERLAMBAT 

3.3 3.7 4.0 3.3 4.0 3.3 3.3 2.7 2.3 3.0 3.3 4.0 3.3 2.0 2.7 TERLAMBAT 

1.0 2.0 2.7 2.3 2.7 3.7 3.7 3.3 1.0 1.0 2.0 2.3 3.3 2.7 2.3 TERLAMBAT 

3.7 2.3 2.0 3.0 3.0 3.7 2.0 3.0 3.7 2.0 2.7 0.0 3.7 0.0 3.7 TERLAMBAT 

3.0 3.7 2.3 2.3 3.7 3.7 3.0 4.0 1.0 2.3 1.0 4.0 2.0 2.0 1.0 TERLAMBAT 

2.7 2.7 2.0 1.0 3.7 0.0 4.0 2.7 3.3 1.0 0.0 2.0 3.3 3.0 2.0 TERLAMBAT 

3.3 3.7 2.3 3.7 4.0 2.7 2.7 3.7 4.0 3.3 3.3 3.0 3.0 3.7 3.0 TERLAMBAT 

3.3 3.3 3.0 3.0 2.0 2.7 3.3 3.7 2.0 1.0 3.0 3.3 3.0 3.3 4.0 TERLAMBAT 

2.7 2.0 2.7 2.7 3.0 3.0 2.7 3.0 1.0 2.3 2.7 2.3 2.7 2.0 3.0 TERLAMBAT 

2.0 2.7 2.3 1.0 3.0 2.7 0.0 3.3 2.7 4.0 3.0 1.0 3.0 2.3 0.0 TERLAMBAT 

2.0 0.0 2.7 2.0 2.7 3.7 2.7 2.0 1.0 1.0 2.3 2.0 2.7 2.0 2.0 TERLAMBAT 

3.0 2.7 2.3 2.0 4.0 3.3 3.0 3.0 2.0 2.7 2.3 3.0 2.3 2.7 2.0 TERLAMBAT 

3.0 3.0 2.7 2.7 4.0 3.7 2.7 4.0 2.0 3.3 2.7 2.7 3.3 2.7 2.7 TERLAMBAT 

2.7 2.7 2.3 1.0 3.0 2.7 2.0 3.0 1.0 1.0 3.0 3.3 2.0 0.0 2.3 TERLAMBAT 

2.7 1.0 2.0 2.0 3.3 3.0 2.7 2.7 2.3 3.0 2.0 2.0 3.3 3.3 3.7 TERLAMBAT 
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1.0 1.0 2.7 2.0 3.7 4.0 3.0 2.3 1.0 0.0 2.3 2.0 3.0 2.7 2.0 TERLAMBAT 

1.0 2.0 2.0 2.0 3.0 3.7 1.0 3.0 2.7 2.7 3.3 2.0 2.3 2.3 2.3 TERLAMBAT 

2.3 0.0 3.0 2.0 3.0 3.0 2.7 3.0 2.3 1.0 0.0 2.0 2.0 3.7 1.0 TERLAMBAT 

3.3 2.0 2.0 1.0 3.0 3.7 3.0 3.0 2.7 3.0 2.3 4.0 2.0 2.7 2.3 TERLAMBAT 

3.7 3.0 2.7 4.0 2.3 3.7 2.7 3.3 3.3 2.3 2.7 4.0 3.3 2.0 3.0 TERLAMBAT 

3.0 2.0 2.7 2.0 0.0 0.0 3.3 1.0 3.0 2.0 3.0 2.0 2.7 1.0 3.7 TERLAMBAT 

2.7 3.0 2.7 2.0 2.7 3.0 3.0 2.3 2.3 2.0 3.3 3.3 3.0 2.3 0.0 TERLAMBAT 

2.3 1.0 2.7 2.3 3.0 4.0 3.0 2.7 2.0 2.0 2.7 2.0 3.3 2.7 3.0 TERLAMBAT 

2.7 2.0 2.0 2.7 2.7 3.3 3.0 3.0 3.3 3.7 2.0 1.0 3.3 4.0 2.0 TERLAMBAT 

2.3 3.0 3.0 2.7 2.3 3.7 2.7 2.3 2.7 3.3 3.3 2.3 2.0 1.0 3.0 TERLAMBAT 

3.3 2.0 2.3 3.3 3.7 2.3 3.7 2.0 4.0 4.0 4.0 3.7 4.0 3.0 4.0 TERLAMBAT 

3.0 2.3 3.0 2.7 2.0 3.0 3.0 2.7 3.3 3.3 0.0 2.3 3.7 4.0 2.3 TERLAMBAT 

3.0 2.7 3.0 2.7 3.7 3.3 1.0 3.0 2.7 0.0 2.0 3.0 1.0 1.0 2.7 TERLAMBAT 

3.3 3.0 2.3 3.3 3.3 4.0 2.3 1.0 1.0 2.3 2.7 2.0 2.0 2.7 2.0 TERLAMBAT 

3.3 3.7 3.3 2.7 3.3 3.3 2.7 3.3 3.7 2.7 3.7 4.0 3.0 2.7 2.3 TERLAMBAT 

3.0 0.0 2.0 1.0 3.3 3.7 2.0 2.3 1.0 0.0 0.0 2.7 1.0 0.0 1.0 TERLAMBAT 

2.7 3.3 2.3 2.0 2.7 2.7 3.0 3.0 1.0 2.3 2.7 2.7 3.0 2.3 2.3 TERLAMBAT 

3.0 3.3 2.7 2.3 3.7 3.0 2.0 4.0 4.0 2.3 3.0 2.3 2.7 2.7 2.7 TERLAMBAT 

2.3 2.3 3.3 4.0 3.7 3.0 3.7 2.3 3.0 2.0 3.3 2.7 2.3 3.7 4.0 TERLAMBAT 

2.3 2.7 2.7 3.7 3.7 0.0 2.7 3.0 3.0 3.0 2.7 3.3 3.3 2.3 3.0 TERLAMBAT 

3.0 2.7 3.0 3.3 3.7 2.7 3.0 2.7 3.0 4.0 2.7 3.3 3.3 2.7 3.7 TERLAMBAT 

1.0 2.0 2.7 2.3 4.0 3.7 3.7 2.7 1.0 1.0 2.7 2.0 2.0 0.0 2.3 TERLAMBAT 

3.7 2.0 3.0 3.3 2.7 3.7 1.0 2.3 2.0 2.7 4.0 2.0 3.0 4.0 3.7 TERLAMBAT 

3.3 3.7 3.7 3.7 3.7 3.0 3.7 4.0 3.7 3.3 2.3 3.3 2.0 2.0 4.0 TERLAMBAT 

2.3 3.3 2.3 2.0 2.7 3.0 3.0 3.3 2.3 3.0 2.0 1.0 3.3 2.3 2.0 TERLAMBAT 

3.7 2.3 3.7 3.3 3.0 3.7 3.0 2.7 2.7 2.7 3.3 3.3 3.0 3.7 3.0 TERLAMBAT 
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3.0 3.7 3.0 3.7 2.3 3.0 2.3 3.0 3.0 2.7 3.0 3.3 3.7 4.0 3.0 TERLAMBAT 

3.0 2.0 2.3 2.0 2.0 3.0 3.3 3.0 1.0 2.3 2.7 1.0 3.0 2.7 2.0 TERLAMBAT 

3.3 3.3 2.3 3.3 3.0 2.3 2.7 2.3 3.7 3.3 2.7 3.7 3.0 4.0 3.7 TERLAMBAT 

3.7 3.0 2.7 4.0 3.0 3.0 3.7 3.0 3.3 2.0 3.0 2.3 2.0 2.3 2.7 TERLAMBAT 

2.7 3.0 3.3 3.3 3.0 2.3 1.0 3.7 2.7 0.0 2.3 2.3 3.0 2.3 3.0 TERLAMBAT 

3.7 3.0 3.7 3.7 4.0 3.0 2.7 3.3 0.0 2.7 3.3 3.3 3.0 3.3 3.7 TERLAMBAT 

3.0 2.0 3.0 3.0 2.7 3.0 2.0 2.3 1.0 0.0 3.7 2.0 2.7 2.3 4.0 TERLAMBAT 

3.0 2.3 2.7 2.0 3.3 2.7 2.7 2.3 2.0 2.0 3.3 2.3 3.3 0.0 2.7 TERLAMBAT 

3.7 2.7 2.3 3.0 2.7 3.0 2.0 3.0 3.0 3.7 2.3 2.7 2.7 2.7 3.0 TERLAMBAT 

3.0 3.3 3.3 3.0 2.3 2.3 3.3 3.3 3.0 2.7 3.0 3.7 3.3 3.0 3.7 TERLAMBAT 

2.3 3.7 2.7 3.0 3.0 2.3 2.3 2.7 2.3 4.0 3.7 2.0 3.0 2.7 3.7 TERLAMBAT 

2.0 2.7 2.3 2.7 3.7 3.7 2.3 2.0 3.7 0.0 3.3 2.3 2.0 2.3 2.3 TERLAMBAT 

3.0 2.0 2.3 2.3 3.0 2.7 2.0 2.0 2.0 0.0 3.3 2.3 2.3 2.7 3.3 TERLAMBAT 

4.0 1.0 1.0 2.0 3.3 3.7 2.3 2.3 3.0 1.0 3.7 1.0 3.3 3.3 2.0 TERLAMBAT 

3.3 3.3 2.3 3.3 3.7 3.7 2.7 4.0 3.3 4.0 2.7 4.0 3.3 3.3 1.0 TERLAMBAT 

3.0 2.7 2.3 3.3 3.0 2.7 2.3 4.0 3.0 3.0 4.0 3.3 3.3 3.0 3.3 TERLAMBAT 

3.7 3.3 3.7 4.0 1.0 3.7 2.7 2.7 3.7 3.7 3.3 3.0 3.0 4.0 3.3 TERLAMBAT 

3.7 3.0 3.7 2.7 2.3 3.7 2.3 3.0 2.7 3.3 3.0 4.0 3.0 2.7 3.3 TERLAMBAT 

4.0 3.7 3.7 4.0 3.7 2.7 3.3 3.7 4.0 4.0 3.0 3.7 4.0 4.0 3.7 TERLAMBAT 

2.7 0.0 2.7 0.0 3.7 3.7 2.3 3.7 1.0 2.3 2.7 2.7 3.3 2.0 2.3 TERLAMBAT 

3.0 3.0 2.7 3.0 3.3 4.0 3.0 2.7 3.7 4.0 3.7 4.0 3.0 2.7 3.7 TERLAMBAT 

3.0 2.3 2.7 2.7 3.0 3.0 2.0 4.0 3.7 2.7 3.3 2.7 3.0 3.3 2.7 TERLAMBAT 

3.0 2.3 1.0 2.0 3.0 2.7 3.0 4.0 3.7 0.0 2.7 0.0 2.7 2.0 0.0 TERLAMBAT 

2.3 3.7 2.3 2.0 2.3 2.7 3.7 3.3 1.0 0.0 2.7 1.0 3.7 2.3 2.7 TERLAMBAT 

2.0 2.0 1.0 1.0 2.7 3.3 3.3 2.7 2.3 1.0 2.3 3.3 2.0 2.0 1.0 TERLAMBAT 

2.7 3.7 3.3 3.3 2.0 2.3 3.0 3.7 1.0 2.7 2.3 2.0 3.7 2.3 3.7 TERLAMBAT 
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3.7 3.0 2.0 0.0 2.0 2.3 3.7 0.0 1.0 2.7 0.0 2.0 2.7 0.0 1.0 TERLAMBAT 

3.3 4.0 3.7 3.0 3.3 2.0 3.0 3.7 3.7 3.7 3.3 3.3 3.7 2.3 3.7 TERLAMBAT 

3.0 2.3 2.3 2.7 2.0 3.3 3.0 3.7 2.3 2.0 3.3 2.3 2.0 1.0 2.3 TERLAMBAT 

3.3 0.0 2.3 2.7 3.7 3.3 3.0 3.0 2.7 3.0 2.3 2.3 3.7 2.7 2.7 TERLAMBAT 

3.7 3.3 3.7 3.0 3.3 3.3 3.7 3.3 3.0 4.0 3.7 3.7 2.0 3.3 3.7 TERLAMBAT 

2.3 1.0 2.7 2.7 3.0 3.0 2.7 2.0 1.0 2.3 2.7 2.0 2.7 1.0 3.7 TERLAMBAT 

2.7 3.3 3.3 2.7 3.3 3.7 2.3 3.0 1.0 4.0 2.7 3.0 3.3 2.0 3.7 TERLAMBAT 

2.7 3.0 2.7 2.7 2.7 2.7 3.0 2.3 2.0 3.3 2.7 2.0 3.7 2.3 2.7 TERLAMBAT 

3.3 3.7 3.3 4.0 3.0 3.7 2.7 3.7 2.7 2.7 3.3 3.3 3.3 2.7 2.3 TERLAMBAT 

1.0 2.7 2.3 1.0 2.7 2.0 2.0 2.7 3.7 2.0 3.0 2.3 2.0 2.3 2.7 TERLAMBAT 

3.0 3.0 1.0 2.7 3.3 2.7 0.0 3.0 2.0 0.0 2.3 2.0 2.3 2.7 2.0 TERLAMBAT 

3.0 3.0 3.7 2.7 2.3 3.0 3.0 3.7 2.7 3.0 3.3 3.7 3.3 3.0 3.3 TERLAMBAT 

3.0 3.3 2.3 3.3 3.0 2.3 3.0 2.7 3.7 3.3 1.0 3.7 2.7 3.3 4.0 TERLAMBAT 

3.0 2.3 3.0 2.0 4.0 2.7 3.0 2.3 1.0 2.0 2.3 3.7 2.7 2.0 2.0 TERLAMBAT 

2.3 2.0 3.0 2.7 3.7 2.7 2.7 3.3 3.7 2.3 3.0 3.3 2.0 3.0 2.7 TERLAMBAT 

2.7 1.0 2.7 3.0 3.0 2.7 2.7 3.0 1.0 1.0 3.0 2.7 3.0 1.0 3.0 TERLAMBAT 

3.0 0.0 2.0 1.0 3.0 3.7 0.0 2.3 2.7 1.0 3.7 1.0 3.3 3.0 2.0 TERLAMBAT 

3.0 3.0 2.3 2.3 3.7 2.7 2.7 4.0 2.7 3.0 2.7 0.0 3.0 0.0 2.7 TERLAMBAT 

3.0 2.0 2.7 1.0 3.7 3.0 3.0 2.3 1.0 2.7 2.3 4.0 3.0 2.3 2.0 TERLAMBAT 

4.0 4.0 3.3 4.0 3.3 3.3 3.3 3.3 3.7 3.7 3.3 4.0 3.0 3.3 3.0 TERLAMBAT 

3.0 2.7 3.7 3.0 3.3 3.0 2.0 4.0 2.7 3.3 2.3 3.3 2.3 3.7 2.0 TERLAMBAT 

3.7 4.0 3.3 3.0 3.3 3.3 2.7 3.3 3.7 3.3 3.3 3.3 2.3 3.0 2.7 TERLAMBAT 

3.3 2.7 3.7 2.7 3.7 2.3 2.7 3.3 3.7 2.7 3.0 4.0 2.7 3.0 3.7 TERLAMBAT 

3.7 2.3 2.7 3.3 2.7 2.7 3.3 1.0 3.3 3.7 4.0 3.3 3.3 3.0 2.3 TERLAMBAT 

3.7 2.3 3.3 3.0 2.7 4.0 3.7 4.0 2.3 3.3 2.0 4.0 3.3 3.0 2.0 TERLAMBAT 

3.3 2.7 3.7 3.3 3.7 3.0 2.7 1.0 3.7 3.7 3.7 4.0 3.7 2.7 4.0 TERLAMBAT 
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2.7 2.0 3.0 2.7 3.0 3.3 3.7 2.3 1.0 0.0 3.3 2.0 3.3 2.7 2.3 TERLAMBAT 

2.0 2.7 3.0 2.7 3.7 3.3 1.0 3.3 0.0 1.0 3.0 3.7 2.7 1.0 2.7 TERLAMBAT 

3.3 2.7 2.3 3.0 3.0 4.0 2.0 3.7 0.0 2.3 2.7 4.0 2.3 2.3 2.0 TERLAMBAT 

2.3 2.0 2.7 2.3 2.7 3.0 3.0 3.0 2.0 0.0 2.7 2.0 3.3 3.7 3.0 TERLAMBAT 

2.3 2.7 2.7 4.0 2.7 2.3 2.3 3.7 2.7 4.0 2.7 3.7 3.3 2.7 3.3 TERLAMBAT 

3.0 3.3 2.3 3.3 3.7 2.7 3.7 4.0 3.7 3.0 2.3 3.7 2.0 2.3 4.0 TERLAMBAT 

2.3 3.0 2.7 3.0 3.0 4.0 2.7 2.0 2.3 3.0 2.7 3.7 3.3 2.7 2.7 TERLAMBAT 

3.7 3.3 2.3 1.0 2.7 2.7 2.7 4.0 3.3 2.3 3.3 3.7 3.3 2.7 3.0 TERLAMBAT 

2.3 2.7 3.3 3.0 2.0 2.3 3.0 3.0 2.7 0.0 2.0 2.7 2.0 0.0 3.3 TERLAMBAT 

3.3 3.0 2.3 3.3 3.7 2.7 3.0 3.3 2.3 4.0 2.7 2.3 3.3 3.0 2.7 TERLAMBAT 

2.7 3.3 2.7 3.7 2.3 2.0 2.7 1.0 2.3 2.3 3.3 3.3 3.3 3.0 3.0 TERLAMBAT 

3.0 2.0 2.3 3.0 4.0 3.3 3.0 2.3 4.0 2.7 2.3 1.0 2.7 1.0 2.3 TERLAMBAT 

3.0 2.3 1.0 2.0 3.0 3.0 2.0 3.7 2.7 2.7 3.3 2.7 2.0 2.0 2.0 TERLAMBAT 

3.7 2.7 3.0 3.0 3.0 3.3 2.7 2.3 2.7 3.7 3.3 3.7 3.3 2.3 2.7 TERLAMBAT 

3.3 3.3 2.7 2.7 3.3 3.7 2.7 3.0 3.0 4.0 3.0 3.0 3.3 3.3 3.7 TERLAMBAT 

3.0 3.0 2.3 4.0 3.0 2.7 3.0 2.0 3.3 3.7 3.3 4.0 3.7 3.3 4.0 TERLAMBAT 

3.3 2.7 3.0 3.0 3.0 3.0 3.0 2.3 4.0 2.7 2.7 3.3 3.0 3.3 3.3 TERLAMBAT 

3.0 2.7 3.7 3.0 3.7 2.3 3.3 3.3 2.0 3.3 3.3 3.7 3.3 3.0 3.3 TERLAMBAT 

2.7 2.0 3.0 2.3 2.7 1.0 2.7 2.7 3.3 3.3 3.3 3.3 2.3 3.0 3.7 TERLAMBAT 

2.3 1.0 2.3 2.3 3.3 4.0 2.3 3.3 1.0 0.0 2.7 2.7 3.0 3.0 2.0 TERLAMBAT 

2.3 2.0 2.7 1.0 3.0 3.0 3.0 2.0 2.7 2.0 2.7 2.7 2.3 2.0 1.0 TERLAMBAT 

3.3 2.3 2.3 2.3 3.7 3.7 2.3 3.3 0.0 3.0 2.7 2.7 2.0 2.0 2.0 TERLAMBAT 

2.0 2.0 3.7 3.7 2.7 4.0 3.3 2.7 1.0 2.0 2.7 2.0 2.7 2.7 3.0 TERLAMBAT 

3.0 2.3 2.7 3.0 3.7 3.7 2.7 3.3 1.0 2.7 3.0 2.7 3.3 2.3 3.3 TERLAMBAT 

3.7 2.7 3.0 3.3 3.0 3.0 3.0 2.7 2.7 3.0 2.7 3.7 2.7 2.3 2.3 TERLAMBAT 

3.7 2.7 2.3 3.7 3.0 2.7 1.0 1.0 2.3 1.0 4.0 3.3 2.7 2.3 3.3 TERLAMBAT 
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3.0 2.0 2.3 3.3 2.7 2.3 3.3 1.0 4.0 4.0 4.0 2.7 4.0 1.0 4.0 TERLAMBAT 

2.7 1.0 1.0 2.3 2.7 3.3 2.3 2.3 3.3 1.0 4.0 0.0 3.0 4.0 2.3 TERLAMBAT 

3.7 2.7 3.3 2.3 4.0 4.0 2.0 3.7 1.0 1.0 2.7 3.7 2.7 2.3 2.3 TERLAMBAT 

2.0 2.7 3.3 2.7 3.3 3.3 2.3 4.0 3.0 2.3 3.0 2.3 1.0 2.0 2.3 TERLAMBAT 

2.0 2.3 3.3 3.3 2.7 3.0 1.0 3.3 1.0 0.0 2.3 2.3 2.3 1.0 2.7 TERLAMBAT 

3.0 2.0 2.3 1.0 3.0 2.0 2.7 2.3 1.0 1.0 3.0 3.0 2.3 3.0 2.7 TERLAMBAT 

3.0 2.7 2.3 2.0 3.0 3.3 3.0 3.3 2.3 2.3 3.3 3.3 2.0 2.3 2.0 TERLAMBAT 

2.7 3.0 2.7 3.7 3.7 4.0 1.0 2.0 2.7 0.0 3.7 2.7 2.0 3.0 3.7 TERLAMBAT 

3.3 2.7 3.7 3.0 3.0 2.0 3.0 3.7 3.0 2.3 3.3 3.7 2.7 4.0 3.0 TERLAMBAT 

2.0 2.0 2.7 3.3 3.0 4.0 2.7 2.0 1.0 0.0 3.3 2.0 3.3 3.3 2.3 TERLAMBAT 

3.3 2.0 3.3 2.0 2.7 3.7 2.3 3.0 2.7 2.0 3.7 3.0 3.0 2.7 2.7 TERLAMBAT 

3.7 3.0 3.7 3.3 3.0 3.3 3.0 3.3 4.0 3.3 3.3 4.0 3.7 3.7 3.0 TERLAMBAT 

2.7 2.3 2.3 3.0 4.0 3.0 2.7 1.0 1.0 3.3 2.7 1.0 3.3 2.3 2.0 TERLAMBAT 

3.0 3.7 2.3 3.3 2.3 3.0 2.7 3.3 2.7 2.7 3.0 3.0 3.3 2.7 3.0 TERLAMBAT 

3.3 3.0 3.0 2.7 3.3 2.7 2.0 3.7 1.0 0.0 2.7 4.0 2.0 3.0 2.3 TERLAMBAT 

3.3 2.7 3.7 2.3 3.0 3.0 3.7 4.0 2.0 2.3 3.7 4.0 3.0 4.0 3.3 TERLAMBAT 

3.3 3.3 2.7 2.7 2.7 4.0 2.0 3.0 3.7 2.7 3.3 2.7 3.7 3.0 2.0 TERLAMBAT 

3.3 4.0 3.0 3.3 3.0 3.7 3.3 2.7 3.3 4.0 3.3 3.0 3.0 2.3 2.3 TERLAMBAT 

3.3 2.3 1.0 2.3 2.7 4.0 0.0 2.7 1.0 0.0 1.0 2.0 2.3 0.0 2.3 TERLAMBAT 

3.3 2.3 2.3 1.0 3.0 3.0 3.0 3.3 2.7 2.7 2.7 1.0 2.3 2.0 2.3 TERLAMBAT 

3.0 2.7 2.0 2.3 4.0 4.0 2.3 2.3 3.0 4.0 3.3 3.3 2.7 2.0 1.0 TERLAMBAT 

3.3 2.3 2.3 1.0 2.7 2.0 2.7 1.0 3.3 2.7 3.0 2.7 2.0 2.7 3.0 TERLAMBAT 

2.7 2.3 2.3 2.0 3.7 3.0 2.7 2.7 2.0 2.7 3.3 2.7 2.7 3.0 3.0 TERLAMBAT 

3.3 2.3 3.0 3.0 3.0 2.7 2.0 1.0 4.0 2.0 3.3 3.7 2.7 3.0 2.3 TERLAMBAT 

3.7 2.7 3.3 3.3 2.7 3.3 2.7 3.0 3.0 3.7 2.7 4.0 3.0 4.0 3.7 TERLAMBAT 

2.7 2.0 3.3 2.7 2.7 3.3 1.0 2.0 3.3 0.0 2.0 3.0 2.7 3.0 2.7 TERLAMBAT 
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2.3 1.0 2.0 2.3 3.0 4.0 2.3 2.3 3.0 0.0 3.3 2.3 1.0 2.0 2.3 TERLAMBAT 

3.7 4.0 3.7 4.0 3.7 2.7 4.0 2.3 4.0 3.7 3.7 4.0 4.0 3.0 3.7 TERLAMBAT 

2.7 2.3 3.3 3.0 2.7 4.0 3.0 2.3 3.0 4.0 2.0 4.0 3.7 3.7 1.0 TERLAMBAT 

3.3 2.7 3.7 3.0 3.7 2.7 3.3 2.3 3.3 3.3 3.3 3.7 2.7 2.7 4.0 TERLAMBAT 

3.0 2.3 2.3 2.7 2.7 2.7 3.0 4.0 4.0 3.0 3.0 4.0 3.3 4.0 3.0 TERLAMBAT 

3.0 2.0 3.3 3.0 2.3 4.0 2.3 1.0 2.3 2.3 3.3 3.0 2.7 4.0 2.7 TERLAMBAT 

3.3 3.3 2.3 3.3 3.0 3.7 3.7 3.0 3.0 3.0 1.0 4.0 2.0 2.3 2.7 TERLAMBAT 

3.3 2.3 2.0 2.7 1.0 2.0 2.7 3.3 2.3 0.0 3.3 2.7 2.7 1.0 2.7 TERLAMBAT 

3.3 0.0 3.0 2.0 4.0 2.0 2.3 2.3 3.0 1.0 0.0 2.7 3.0 3.3 1.0 TERLAMBAT 

3.0 3.3 2.0 3.7 3.0 3.7 3.0 2.7 3.0 2.0 3.3 3.7 3.3 4.0 2.3 TERLAMBAT 

3.3 3.7 4.0 4.0 2.7 2.7 3.7 1.0 3.0 2.3 3.3 4.0 3.7 4.0 3.7 TERLAMBAT 

2.7 2.0 2.0 2.0 2.7 3.7 3.0 2.0 2.7 0.0 3.0 3.0 2.3 2.0 2.7 TERLAMBAT 

3.3 3.0 2.0 3.0 2.7 2.7 3.0 3.3 2.7 1.0 3.0 3.3 3.3 4.0 2.3 TERLAMBAT 

3.0 3.0 3.0 3.0 3.0 3.0 2.7 4.0 1.0 0.0 3.0 2.7 3.0 2.7 2.7 TERLAMBAT 

1.0 2.0 2.3 2.3 2.7 3.7 3.7 3.0 1.0 3.3 2.3 1.0 3.3 2.3 2.0 TERLAMBAT 

3.3 3.7 2.3 3.7 3.0 2.3 3.0 2.0 4.0 4.0 4.0 3.3 3.0 3.0 3.3 TERLAMBAT 

3.0 2.3 3.0 2.7 4.0 2.3 3.0 2.7 2.3 0.0 3.0 2.7 2.0 3.0 3.3 TERLAMBAT 

3.0 2.0 3.0 3.7 3.7 4.0 2.7 3.7 2.3 3.0 2.7 2.3 3.0 3.0 2.7 TERLAMBAT 

3.0 3.7 3.0 3.3 3.0 2.7 2.3 3.3 3.0 3.7 3.3 3.0 3.0 2.7 3.7 TERLAMBAT 

3.7 2.7 3.7 3.3 3.3 1.0 3.3 4.0 3.3 3.0 3.3 3.3 3.0 3.0 2.7 TERLAMBAT 

3.7 3.3 2.7 2.0 2.0 3.7 3.7 3.7 3.3 4.0 3.3 3.3 3.3 2.3 2.7 TERLAMBAT 

3.0 3.7 2.7 3.0 1.0 2.0 2.0 1.0 2.0 2.0 3.7 4.0 3.3 2.0 2.3 TERLAMBAT 

2.7 2.3 3.0 2.7 2.7 3.7 2.7 3.0 3.0 1.0 2.3 2.7 2.7 2.0 2.7 TERLAMBAT 

3.0 3.3 2.3 3.0 2.3 3.7 2.7 2.7 2.7 2.7 2.7 2.3 3.0 1.0 3.0 TERLAMBAT 

3.0 2.7 3.3 3.0 2.0 3.7 3.7 3.3 1.0 2.0 3.0 3.0 3.0 2.3 2.0 TERLAMBAT 

3.3 4.0 3.7 3.0 2.3 2.7 4.0 3.3 3.0 3.3 3.3 3.7 4.0 4.0 4.0 TERLAMBAT 
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3.3 1.0 2.3 2.0 2.7 4.0 3.3 3.0 3.3 2.7 0.0 1.0 3.3 4.0 2.3 TERLAMBAT 

2.7 3.7 2.3 3.7 2.3 3.0 3.3 2.7 2.0 2.0 3.7 2.3 3.0 2.0 3.0 TERLAMBAT 

3.0 2.3 2.7 3.0 2.0 2.7 3.0 3.0 2.0 2.7 3.3 2.0 3.0 2.7 3.7 TERLAMBAT 

2.7 2.3 3.0 3.3 3.7 3.3 2.7 2.7 4.0 0.0 2.7 3.7 3.0 2.3 3.7 TERLAMBAT 

2.7 2.3 2.3 2.0 3.7 3.0 2.7 1.0 3.0 2.7 3.0 3.3 2.3 2.3 2.7 TERLAMBAT 

3.7 2.7 3.7 3.3 3.3 2.3 3.7 3.0 4.0 4.0 3.0 3.0 3.3 3.0 3.7 TERLAMBAT 

3.3 1.0 2.3 2.7 4.0 3.3 1.0 3.0 0.0 2.3 2.3 2.3 2.3 0.0 2.0 TERLAMBAT 

3.3 2.7 3.0 2.3 4.0 3.3 2.3 3.0 2.0 2.3 2.3 4.0 3.3 2.3 2.0 TERLAMBAT 

3.0 2.7 2.0 2.7 3.7 2.7 2.7 3.7 2.3 3.0 0.0 3.3 3.7 3.3 2.0 TERLAMBAT 

3.3 3.3 3.0 3.3 3.3 3.3 2.7 3.3 3.3 2.0 2.3 4.0 3.0 2.3 2.3 TERLAMBAT 

3.0 2.7 3.7 4.0 3.0 3.3 3.3 1.0 3.7 3.0 3.3 2.7 3.3 3.7 4.0 TERLAMBAT 

3.3 2.7 2.7 3.3 3.7 3.0 4.0 2.7 3.0 4.0 3.3 2.7 2.3 3.7 2.7 TERLAMBAT 

3.3 3.0 2.3 1.0 3.0 4.0 3.0 1.0 3.3 2.3 3.0 2.7 1.0 2.3 3.7 TERLAMBAT 

2.0 2.0 2.0 2.0 3.3 3.0 0.0 2.3 3.3 3.3 4.0 3.0 3.0 2.3 2.3 TERLAMBAT 

2.3 3.0 2.3 2.0 3.3 3.3 3.0 2.7 2.3 0.0 3.0 2.0 2.3 3.7 3.3 TERLAMBAT 

3.3 3.3 2.3 3.0 3.0 2.0 3.0 2.3 2.7 3.0 2.7 1.0 3.3 2.7 2.0 TERLAMBAT 

3.0 2.7 2.7 3.3 3.7 3.7 2.3 2.3 3.0 3.3 4.0 3.0 3.7 2.3 2.3 TERLAMBAT 

2.0 2.3 2.0 2.0 2.7 4.0 2.3 3.3 2.0 3.7 2.7 4.0 3.0 2.0 3.0 TERLAMBAT 

2.0 2.3 0.0 0.0 3.0 3.7 2.3 2.3 0.0 1.0 2.0 3.3 2.0 2.7 0.0 TERLAMBAT 

2.3 2.0 1.0 1.0 2.7 2.7 3.0 2.0 2.0 1.0 3.7 3.3 2.3 2.3 0.0 TERLAMBAT 

2.3 0.0 3.0 2.3 3.3 4.0 2.0 3.0 3.3 2.0 3.0 2.3 3.7 2.7 2.0 TERLAMBAT 

3.0 2.0 3.3 4.0 3.0 3.3 3.3 1.0 3.0 3.0 2.7 1.0 3.3 4.0 2.3 TERLAMBAT 

3.0 3.0 1.0 2.0 3.0 2.3 2.3 3.3 1.0 1.0 3.0 3.7 2.3 2.7 1.0 TERLAMBAT 

3.0 3.0 3.3 3.3 3.7 2.7 1.0 2.3 2.7 0.0 2.3 2.7 3.0 2.3 2.7 TERLAMBAT 

3.0 2.7 3.7 4.0 2.7 2.3 3.3 3.0 4.0 2.0 3.3 3.0 4.0 4.0 3.3 TERLAMBAT 

3.3 2.3 3.7 2.3 3.3 3.0 0.0 3.7 3.3 3.3 3.0 2.3 2.7 1.0 2.7 TERLAMBAT 



 

54 

 

 

 

 

3.7 2.7 2.7 3.3 2.7 4.0 2.7 4.0 2.0 2.7 2.7 2.7 3.3 2.7 3.0 TERLAMBAT 

3.3 2.7 2.3 3.7 3.7 3.7 2.7 3.0 2.7 2.7 3.3 2.3 3.0 2.3 2.0 TERLAMBAT 

2.3 2.3 3.7 3.7 2.3 3.7 3.0 4.0 2.3 2.0 3.7 2.3 3.3 3.3 2.7 TERLAMBAT 

3.0 3.0 2.7 3.7 2.0 3.3 3.3 3.7 2.7 2.3 3.3 2.7 3.3 3.7 3.0 TERLAMBAT 

3.0 3.0 2.3 4.0 3.7 3.0 3.3 3.0 3.3 3.7 2.3 3.3 3.7 4.0 2.7 TERLAMBAT 

3.0 2.3 3.0 3.0 2.7 2.3 1.0 1.0 2.7 0.0 2.0 2.7 1.0 0.0 3.7 TERLAMBAT 

3.3 3.0 2.7 2.0 2.7 4.0 2.7 2.7 3.3 2.7 3.3 3.3 3.0 2.3 2.3 TERLAMBAT 

2.7 2.7 2.7 4.0 3.0 2.7 3.7 2.7 3.0 3.0 3.3 2.3 2.0 0.0 2.3 TERLAMBAT 

3.7 3.3 2.3 2.7 3.3 3.3 2.0 3.7 0.0 0.0 2.7 3.0 2.3 2.7 2.0 TERLAMBAT 

2.7 0.0 2.3 2.0 2.7 3.7 2.7 1.0 3.3 0.0 3.3 2.3 3.0 2.0 2.7 TERLAMBAT 

3.7 3.3 2.3 3.3 3.0 2.7 2.0 2.7 3.3 3.3 3.3 3.3 2.3 2.0 3.0 TERLAMBAT 

3.0 3.3 2.7 2.3 3.0 2.7 2.7 3.3 2.0 1.0 3.3 2.7 2.7 1.0 2.3 TERLAMBAT 

1.0 2.0 2.0 0.0 2.7 3.7 3.0 3.3 1.0 0.0 2.3 2.0 3.3 2.7 2.0 TERLAMBAT 

2.7 2.0 3.3 3.3 2.0 2.3 1.0 3.0 2.0 2.7 2.7 2.7 3.0 2.7 3.0 TERLAMBAT 

3.0 3.7 2.3 1.0 3.7 3.0 2.0 3.3 3.3 1.0 2.3 2.7 2.7 2.7 3.0 TERLAMBAT 

3.0 2.3 3.3 2.3 3.0 2.3 2.3 3.3 2.0 1.0 3.3 3.0 2.7 2.0 2.0 TERLAMBAT 

4.0 2.7 2.7 2.3 3.7 3.7 3.0 3.3 2.7 0.0 2.7 2.0 3.0 2.3 3.0 TERLAMBAT 

3.0 2.7 2.3 2.7 3.3 2.7 3.0 3.0 3.0 3.7 3.3 3.0 3.7 2.7 2.3 TERLAMBAT 

3.3 3.0 3.0 2.7 4.0 3.3 2.7 4.0 2.7 2.3 2.7 3.7 2.3 2.7 2.0 TERLAMBAT 

3.3 2.3 2.7 3.0 4.0 3.3 2.7 3.3 4.0 1.0 3.0 4.0 2.3 3.3 2.7 TERLAMBAT 

3.7 3.0 2.7 2.7 3.0 3.7 3.0 1.0 2.7 2.3 2.7 3.7 3.3 3.0 2.7 TERLAMBAT 

2.7 3.0 2.3 2.3 3.7 3.0 3.0 3.0 2.7 0.0 2.7 1.0 3.3 2.7 2.7 TERLAMBAT 

1.0 1.0 2.3 2.0 3.3 3.7 3.0 3.0 1.0 2.0 2.7 2.3 2.3 2.3 2.3 TERLAMBAT 

2.7 3.0 3.7 4.0 2.0 2.7 3.0 4.0 0.0 3.7 2.3 3.0 3.3 1.0 2.3 TERLAMBAT 

2.7 2.7 2.3 2.7 3.0 3.3 2.3 2.0 1.0 0.0 2.3 2.0 2.7 2.3 3.3 TERLAMBAT 

3.0 3.0 3.3 2.0 3.0 2.7 3.0 2.7 2.0 2.3 3.3 2.0 2.3 2.7 2.3 TERLAMBAT 
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2.3 0.0 1.0 2.0 2.7 2.0 2.0 3.0 2.3 3.0 2.7 3.0 3.0 3.0 0.0 TERLAMBAT 

3.0 2.0 2.7 2.0 3.7 3.7 3.0 3.3 2.7 1.0 3.0 4.0 3.0 2.3 2.7 TERLAMBAT 

3.3 0.0 2.3 3.0 3.3 3.7 2.7 2.3 3.0 2.7 2.0 2.7 4.0 3.7 2.7 TERLAMBAT 

3.0 3.3 3.3 3.3 1.0 2.3 4.0 2.7 2.3 2.7 3.0 3.3 3.0 3.3 3.0 TERLAMBAT 

3.0 2.0 2.7 0.0 2.0 0.0 2.3 3.0 0.0 0.0 3.3 2.0 2.3 2.3 3.3 TERLAMBAT 

3.0 2.7 2.7 1.0 2.7 2.7 3.0 2.7 2.7 1.0 3.7 4.0 2.7 2.3 2.0 TERLAMBAT 

3.3 3.7 3.7 3.3 3.3 3.3 3.0 3.3 4.0 2.7 3.0 4.0 3.0 2.0 2.3 TERLAMBAT 

2.7 2.7 1.0 1.0 3.3 3.3 2.3 3.3 2.3 1.0 2.0 1.0 3.3 3.0 1.0 TERLAMBAT 

3.3 2.7 2.3 2.7 3.7 2.7 3.7 3.3 2.7 2.7 3.0 2.0 2.0 2.0 2.7 TERLAMBAT 

3.3 2.7 2.0 1.0 2.7 4.0 3.0 2.3 2.7 1.0 2.7 3.7 2.7 2.0 2.3 TERLAMBAT 

3.3 3.3 2.3 2.3 2.7 3.3 2.3 3.0 1.0 2.7 2.7 2.7 4.0 2.7 2.0 TERLAMBAT 

1.0 2.0 3.0 1.0 2.0 4.0 3.0 0.0 2.7 2.0 3.3 2.3 2.7 2.3 3.3 TERLAMBAT 

3.3 3.3 3.7 3.0 3.3 3.7 3.0 3.3 4.0 4.0 3.3 3.3 3.3 3.7 3.7 TERLAMBAT 

2.7 0.0 2.3 3.0 2.3 2.7 2.0 3.0 2.0 2.0 2.7 2.0 3.3 2.3 3.0 TERLAMBAT 

3.0 2.7 3.3 3.3 2.3 2.7 2.0 3.0 2.7 0.0 2.7 2.3 2.7 2.3 3.0 TERLAMBAT 

2.7 2.0 3.3 2.7 2.3 3.0 2.3 3.7 2.7 2.0 3.3 2.3 2.3 0.0 3.3 TERLAMBAT 

3.0 2.0 2.3 2.0 3.0 2.3 2.7 2.0 2.3 1.0 3.0 2.7 3.0 1.0 2.3 TERLAMBAT 

3.0 3.0 3.0 2.7 3.0 2.7 2.7 3.0 2.3 3.3 3.3 3.7 2.7 2.7 3.7 TERLAMBAT 

3.3 3.7 2.3 3.0 3.0 3.7 2.0 2.7 2.7 2.3 3.3 3.0 2.3 2.3 2.0 TERLAMBAT 

2.0 2.7 2.7 1.0 3.7 1.0 2.3 3.7 2.0 3.0 2.3 2.3 2.7 2.7 3.0 TERLAMBAT 

3.3 3.3 2.3 3.3 2.3 4.0 2.0 2.0 0.0 3.0 2.3 3.3 3.0 2.7 2.7 TERLAMBAT 

3.0 3.3 2.3 2.7 3.3 2.7 3.0 3.0 1.0 2.3 1.0 4.0 2.0 2.3 1.0 TERLAMBAT 

2.3 2.7 3.0 3.0 2.3 2.3 2.3 2.7 1.0 3.0 2.3 2.7 3.0 2.0 3.7 TERLAMBAT 

2.7 2.0 2.3 2.0 3.3 3.7 3.0 2.3 2.3 3.0 2.0 3.3 2.3 3.3 1.0 TERLAMBAT 

1.0 2.7 2.3 1.0 2.7 3.7 3.0 3.7 1.0 1.0 3.0 2.3 2.0 2.7 3.3 TERLAMBAT 

1.0 2.0 2.3 4.0 3.0 3.7 3.0 0.0 3.0 2.7 3.0 2.3 2.0 2.0 4.0 TERLAMBAT 
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3.7 2.7 3.7 4.0 3.3 3.3 2.7 4.0 2.7 3.0 4.0 3.3 3.3 3.7 3.0 TERLAMBAT 

3.3 2.0 2.0 1.0 3.0 3.7 3.3 2.7 2.3 2.0 1.0 0.0 3.3 3.3 2.0 TERLAMBAT 

2.7 4.0 2.7 2.7 2.0 4.0 2.7 4.0 3.7 2.3 2.7 2.7 2.0 2.7 2.3 TERLAMBAT 

3.0 3.0 3.7 3.3 3.3 2.7 2.3 2.7 4.0 2.3 3.0 2.3 2.7 2.0 3.3 TERLAMBAT 

3.3 2.3 2.7 2.0 3.0 2.0 3.0 1.0 1.0 2.3 3.0 2.0 2.7 3.0 2.3 TERLAMBAT 

3.0 2.3 3.0 2.7 2.3 2.3 3.0 4.0 3.3 1.0 3.0 3.0 3.7 2.0 3.7 TERLAMBAT 

3.0 1.0 2.0 2.3 3.7 2.3 2.7 2.0 2.7 2.0 2.3 1.0 2.0 1.0 1.0 TERLAMBAT 

3.0 2.7 2.7 3.0 3.0 2.0 3.0 0.0 2.7 3.7 3.7 2.7 3.0 2.0 4.0 TERLAMBAT 

3.3 2.7 3.3 1.0 2.7 3.0 2.7 1.0 2.7 2.3 3.0 2.3 3.0 2.7 3.0 TERLAMBAT 

2.7 2.0 2.7 1.0 3.0 3.7 0.0 3.3 2.7 3.7 3.3 1.0 2.0 2.7 3.0 TERLAMBAT 

3.7 4.0 3.7 4.0 3.3 3.3 3.7 3.3 3.3 4.0 3.7 3.7 3.7 3.7 4.0 TERLAMBAT 

2.7 2.7 3.3 2.3 3.7 4.0 2.7 3.7 2.0 2.3 3.0 2.7 2.7 2.7 3.0 TERLAMBAT 

2.3 2.3 1.0 2.3 3.3 3.3 2.0 2.3 2.3 1.0 1.0 0.0 3.0 0.0 2.0 TERLAMBAT 

2.7 0.0 2.0 2.3 3.0 3.7 3.0 2.0 2.7 4.0 0.0 3.0 3.3 3.3 2.0 TERLAMBAT 

3.3 3.3 3.3 2.7 2.0 2.7 3.0 3.7 2.3 2.7 3.0 3.3 3.0 3.0 4.0 TERLAMBAT 

2.3 3.0 2.7 4.0 3.7 4.0 2.7 3.0 3.3 2.7 2.7 3.3 3.0 1.0 3.0 TERLAMBAT 

3.7 3.3 3.3 2.3 3.7 2.7 3.7 3.3 2.7 2.0 3.3 3.7 3.7 2.3 2.0 TERLAMBAT 

3.0 2.7 2.7 2.0 3.0 2.7 3.3 3.0 2.7 0.0 3.3 2.3 2.0 2.3 2.7 TERLAMBAT 

3.7 4.0 3.7 4.0 2.7 2.7 4.0 3.3 3.3 2.7 3.7 3.7 3.7 4.0 3.7 TERLAMBAT 

2.7 2.0 1.0 1.0 2.7 3.7 2.3 2.0 1.0 3.0 2.0 1.0 4.0 3.0 2.7 TERLAMBAT 

3.3 2.3 3.7 1.0 3.0 2.3 2.7 3.0 2.0 2.0 2.3 2.0 2.3 1.0 2.3 TERLAMBAT 

3.0 3.3 0.0 1.0 3.0 3.0 2.7 3.3 3.3 1.0 3.3 2.7 2.0 2.7 3.0 TERLAMBAT 

3.0 1.0 3.3 1.0 2.7 2.3 3.3 3.0 1.0 2.3 2.0 2.3 3.3 0.0 2.0 TERLAMBAT 

2.7 2.3 1.0 1.0 3.0 4.0 2.0 2.7 3.0 2.3 3.3 2.0 2.3 3.0 3.0 TERLAMBAT 

3.3 2.0 3.3 2.7 3.0 2.7 2.7 3.3 2.3 0.0 2.7 2.0 3.3 2.7 3.3 TERLAMBAT 

3.3 3.0 3.7 2.7 1.0 2.3 3.0 3.3 2.3 2.3 3.0 3.7 3.0 3.3 3.0 TERLAMBAT 
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3.0 3.3 2.7 3.3 4.0 2.7 3.0 2.3 3.3 3.7 3.3 3.0 3.3 2.7 3.0 TERLAMBAT 

3.3 3.7 3.7 3.0 3.7 3.7 3.3 3.3 3.7 3.7 2.3 3.7 2.7 2.3 4.0 TERLAMBAT 

3.0 1.0 1.0 1.0 3.7 2.7 3.0 2.7 2.3 1.0 0.0 0.0 3.3 3.3 2.0 TERLAMBAT 

3.3 3.0 3.0 2.3 3.3 3.0 2.0 4.0 3.0 2.0 3.7 2.0 2.0 2.0 2.7 TERLAMBAT 

3.7 2.3 2.3 3.3 3.3 3.7 3.3 2.7 4.0 2.7 2.7 4.0 3.3 2.3 2.3 TERLAMBAT 

3.0 2.3 2.7 2.7 2.3 3.3 2.7 2.3 2.3 2.0 3.7 3.0 3.0 3.3 3.3 TERLAMBAT 

2.7 1.0 3.0 1.0 3.3 2.7 2.0 4.0 3.7 2.0 3.0 3.3 3.7 3.0 3.0 TERLAMBAT 

2.7 1.0 1.0 2.3 3.0 3.3 2.0 3.0 2.0 0.0 2.3 3.3 2.0 2.0 2.0 TERLAMBAT 

3.7 3.7 2.3 2.7 4.0 3.0 3.7 3.0 4.0 4.0 3.0 4.0 3.7 4.0 2.3 TERLAMBAT 

3.7 3.0 3.7 4.0 3.3 2.3 3.0 3.3 4.0 4.0 3.3 4.0 3.7 2.3 3.3 TERLAMBAT 

1.0 2.3 2.7 2.7 3.0 3.3 2.7 2.7 1.0 1.0 3.3 2.0 2.7 2.3 2.7 TERLAMBAT 

3.7 3.3 2.3 3.7 3.7 2.7 2.7 1.0 4.0 4.0 3.0 3.3 3.3 3.3 4.0 TERLAMBAT 

3.0 2.0 2.0 1.0 3.3 4.0 3.0 2.0 2.3 0.0 3.0 2.3 1.0 1.0 2.7 TERLAMBAT 

2.0 0.0 2.7 3.7 2.7 3.7 2.7 3.3 1.0 0.0 3.3 2.7 2.7 0.0 2.7 TERLAMBAT 

3.7 3.7 3.7 4.0 3.7 2.3 3.0 3.7 4.0 4.0 3.7 3.3 3.0 3.7 3.0 TERLAMBAT 

3.0 3.3 2.7 3.3 2.7 2.7 2.7 3.0 1.0 3.3 3.0 2.7 3.3 2.7 3.3 TERLAMBAT 

2.7 2.7 2.3 2.0 3.0 2.3 2.3 4.0 4.0 2.3 3.3 3.3 2.7 1.0 3.0 TERLAMBAT 

2.7 2.0 2.0 2.0 3.3 3.3 2.0 2.7 3.0 3.3 0.0 3.3 2.3 3.7 2.0 TERLAMBAT 

3.3 3.3 2.7 3.0 2.3 3.3 4.0 2.7 3.0 4.0 4.0 3.3 3.7 3.0 3.3 TERLAMBAT 

1.0 2.0 2.3 2.3 3.3 4.0 3.0 2.3 2.0 4.0 2.7 1.0 3.3 2.7 0.0 TERLAMBAT 

3.3 3.3 3.0 3.0 2.3 2.7 2.7 3.7 3.0 0.0 3.3 3.3 3.3 4.0 3.0 TERLAMBAT 

3.7 4.0 3.0 4.0 2.7 2.7 3.0 1.0 2.7 2.7 3.7 3.7 3.7 4.0 3.3 TERLAMBAT 

2.3 0.0 2.0 3.0 2.7 4.0 3.0 2.3 2.7 2.0 3.0 2.3 2.0 3.0 2.7 TERLAMBAT 

2.7 3.0 2.0 1.0 3.7 3.0 2.7 2.3 1.0 1.0 2.7 3.3 2.3 2.0 3.3 TERLAMBAT 

2.3 2.3 3.3 3.0 2.3 2.0 2.7 4.0 2.0 3.7 3.7 2.0 3.0 2.7 3.3 TERLAMBAT 

2.3 2.7 2.3 3.7 2.7 2.7 2.3 3.3 2.7 2.7 3.3 4.0 2.7 2.3 3.0 TERLAMBAT 
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3.7 2.3 3.0 3.3 3.7 3.3 1.0 2.3 2.0 0.0 2.3 2.3 2.0 2.7 2.3 TERLAMBAT 

2.3 2.3 3.0 2.7 2.7 3.0 3.0 2.0 1.0 1.0 3.3 2.3 3.3 2.7 2.3 TERLAMBAT 

3.0 3.3 3.3 2.7 2.7 3.3 3.7 3.0 2.0 3.7 3.0 3.7 3.3 4.0 4.0 TERLAMBAT 

3.0 3.0 2.0 3.0 3.0 2.3 2.0 4.0 2.3 2.3 2.3 3.7 3.0 2.3 2.3 TERLAMBAT 

3.3 2.7 3.0 2.0 3.3 3.7 1.0 3.3 1.0 1.0 2.7 4.0 2.7 2.0 2.3 TERLAMBAT 

3.0 0.0 2.3 2.0 3.3 3.7 2.0 1.0 2.3 2.0 1.0 2.0 3.7 3.7 2.0 TERLAMBAT 

2.3 0.0 1.0 1.0 3.0 3.3 2.7 0.0 1.0 2.0 0.0 3.0 3.0 2.7 1.0 TERLAMBAT 

3.7 2.7 2.7 3.0 2.7 3.0 2.0 3.0 2.7 2.0 3.0 3.0 3.0 2.3 2.7 TERLAMBAT 

3.0 3.0 2.7 1.0 3.0 3.0 2.0 3.3 3.0 0.0 3.3 3.0 3.0 2.7 3.0 TERLAMBAT 

3.7 3.0 2.7 3.3 2.7 3.3 2.0 2.3 0.0 3.0 2.3 3.0 2.7 2.7 2.3 TERLAMBAT 

2.7 1.0 3.0 3.0 2.3 2.7 1.0 2.7 1.0 1.0 2.3 0.0 2.3 1.0 3.0 TERLAMBAT 

1.0 2.0 2.7 2.0 2.0 2.7 2.0 2.7 1.0 1.0 2.0 2.3 3.3 1.0 2.3 TERLAMBAT 

3.7 4.0 3.0 3.7 3.0 4.0 1.0 3.7 1.0 2.0 3.0 1.0 3.3 2.3 2.7 TERLAMBAT 

3.0 3.0 2.3 3.3 3.3 3.0 3.0 1.0 4.0 3.0 3.7 2.7 2.3 4.0 3.3 TERLAMBAT 

2.3 0.0 1.0 2.0 2.3 4.0 2.0 3.3 2.3 2.0 0.0 2.3 2.0 3.7 1.0 TERLAMBAT 

3.3 2.3 2.0 3.0 3.0 3.0 3.3 2.7 2.0 1.0 3.3 3.3 2.3 1.0 2.3 TERLAMBAT 

1.0 0.0 3.7 3.3 3.3 3.0 3.3 4.0 1.0 1.0 3.7 2.0 2.3 3.3 2.0 TERLAMBAT 

3.3 3.0 1.0 1.0 3.3 0.0 3.3 4.0 0.0 1.0 2.7 3.7 2.0 1.0 3.0 TERLAMBAT 

3.3 4 3.7 3 3.3 3.3 3.7 3.3 3.3 3 3.7 3.3 2.3 3.3 4 TERLAMBAT 

3.7 3.7 3.7 3 3.3 3.3 2.3 3.3 3.3 2 4 3 3.3 2.3 2.3 TERLAMBAT 

3 2 2.3 3 3 2.7 2 2 3.3 2.3 3 3 2.7 2.7 3 TERLAMBAT 

3.7 3 2.3 2.7 4 3.3 2.7 4 1 2.3 3.3 4 2 1 1 TERLAMBAT 

3.7 3.3 3.7 3.7 3.3 3.3 4 3.3 2.3 4 3.7 4 3 4 4 TERLAMBAT 

3.7 3.7 3.7 3.3 3.7 3.3 3 4 3.7 3.3 3.3 3.7 3.3 3.3 3.3 TERLAMBAT 

3.7 3 3.7 4 3 2.3 3.7 4 4 3.7 3.7 4 3.3 4 3 TERLAMBAT 

3 3 2.7 3.7 3 3 3.3 2.7 1 3 2.7 2.3 3.3 3.3 3 TERLAMBAT 



 

59 

 

 

 

 

4 4 3.3 3.3 3.3 3.3 3.3 3.3 0 3.7 2.7 4 3 3.3 2 TERLAMBAT 

3.7 4 3.7 4 3.3 1 4 4 4 2.7 2.7 4 3 2.7 3 TERLAMBAT 

3 3 3 2.7 3.3 2.7 2 2.7 2.3 1 3.3 3.3 3 2.7 3 TERLAMBAT 

3.7 3.7 3.7 4 2.7 4 3.3 1 3.7 4 3.3 2.7 2.3 3 3.3 TERLAMBAT 

3 3 2.7 3.3 2.7 2 2 3 3.7 2 3 3 2.3 3 2.7 TERLAMBAT 

3.7 4 3 3.3 2.3 3.7 2.3 2.7 3.7 2 3 3 3 3.7 2.3 TERLAMBAT 

2.7 3.7 2.3 3.3 3 3.3 3 3.3 4 3.3 3.3 3 3 3 3.7 TERLAMBAT 

3.7 0 3.3 2.3 3.7 3.3 3 3.3 3.3 0 2.7 4 2.7 2.7 2.3 TERLAMBAT 

3 2 2 2.3 3.3 2.7 2.7 2.7 3.3 3.3 0 2 3.7 4 2.7 TERLAMBAT 

3.3 2.3 2.3 2.3 2.3 2.7 2.7 2.7 3.3 2 3.3 2.7 2.3 1 3 TERLAMBAT 

3 0 3.3 2.3 2.7 2.7 3.7 3.3 1 2 3 3.3 2.7 3 3 TERLAMBAT 

3.3 2.3 2.3 2.7 2.7 4 2.3 3.7 4 4 2.7 3.3 3.3 3.7 2 TERLAMBAT 

2.7 0 2.7 2.3 2.7 3 2.7 3 2 1 3 2 1 2 3.3 TERLAMBAT 

3.3 3 2.7 3 3.7 2.7 2.3 3.3 1 3.7 3 0 3 1 3.7 TERLAMBAT 

2.3 2 1 1 3.7 3.3 3 2.7 2 1 3 0 2.3 2 2.7 TERLAMBAT 

2.3 3.7 3 3.7 3.3 3 3 1 3.3 2.7 3.3 2.3 2.3 3.3 3 TERLAMBAT 

3 3 2.3 2.7 2 4 3.3 2.7 1 0 2.3 1 3 2 2.7 TERLAMBAT 

1 3 2.7 2 3.7 4 2.7 2.3 2.3 2 2.3 0 3.3 2 3.7 TERLAMBAT 

2 2 2 2 3.3 3 3 2.7 2.7 0 2.7 3 2 2 1 TERLAMBAT 

2.7 3 3 3.3 3.3 3 2.3 2 1 0 2.7 0 1 2.3 3 TERLAMBAT 

2.7 1 2.7 2 3.3 4 2 2.7 3.7 0 3.3 3.3 2 2.7 2.7 TERLAMBAT 

2.7 2.3 2.7 2.3 3 2.3 2.7 3.7 2.7 2.3 2.3 4 3 4 2 TERLAMBAT 

3.7 3.3 2.3 2.7 2.7 3.3 2.7 2 3.3 2.3 2.7 3 3.7 2.3 2.7 TERLAMBAT 

3 2.3 2 3.3 3.7 2.3 2.7 4 2 1 3.3 3.3 3 2 2.7 TERLAMBAT 

2.7 0 2 1 3.3 3 2 2 2 2.3 0 3.7 3 3 0 TERLAMBAT 

2.3 2.3 2.3 2 3 4 3 3.3 1 0 2.3 1 3.3 2 0 TERLAMBAT 
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3 3 2.7 4 3.7 3 3 3 2 3.3 3.3 2.7 3.7 3 3 TERLAMBAT 

4 3 4 2.3 2.7 4 3.7 2.3 4 4 3.7 3.7 3.7 4 2.7 TERLAMBAT 

2.7 3 3 3 3.7 3 3 3 3.7 2.3 3 3.7 3 3.3 3.7 TERLAMBAT 

2.7 2.3 3 3.3 2 3 1 3 1 0 2 0 1 2.7 3 TERLAMBAT 

2.7 1 1 2 3.3 3.7 3.3 2.7 0 1 2 2.7 3.7 3.3 1 TERLAMBAT 

3.3 2.7 2.3 3.3 2.7 3.7 2.3 1 3.3 2.7 2.3 3.3 2.7 3 2 TERLAMBAT 

3 2 3 2.7 3.3 2.3 2.7 3 3.3 3.7 3.7 3.3 4 3 4 TERLAMBAT 

3 2 2.7 2 2 4 2 2.7 0 0 2.7 3.3 2.3 2 2.3 TERLAMBAT 

2.3 3.3 2.3 3.3 3.7 3 3.3 4 2.3 3 2.3 3.7 3 2.3 3.7 TERLAMBAT 

4 2.3 2.7 2 3 4 2.3 2.7 2.7 2.7 2.3 2.3 3 3.7 1 TERLAMBAT 

3 2.7 3 2.7 2.7 3 1 2 2.7 1 2 1 1 1 2.7 TERLAMBAT 

2 1 2.3 2.3 3.7 2.3 3 3 2.3 1 2.3 3 2 0 2 TERLAMBAT 

3.3 3 2.7 2.3 3.7 3.7 2.7 3.7 3 3.7 3.3 3.3 3 2.7 2.7 TERLAMBAT 

3.3 2 2.7 3 3 3.7 2.7 2 3 2 3.3 3.3 3.3 3.3 3 TERLAMBAT 

2.3 2.3 3 3 3 2.7 1 3.7 2.3 0 2 2.7 1 3.3 3.3 TERLAMBAT 

1 2.3 2.3 2.3 2.7 2.7 2.7 3.3 1 0 2.3 2 2.3 0 2.3 TERLAMBAT 

3.3 3 3.3 4 2 3.7 3.3 1 3.7 3.3 3.7 2.7 3.3 3 4 TERLAMBAT 

2.3 2 2.7 2.3 2 2 2.7 2.7 2 2.3 3 2 2.7 2 1 TERLAMBAT 

3 2.3 3.3 3.3 2.3 2.7 2.3 3.3 3.7 2.3 2.3 3 3.3 2 3.7 TERLAMBAT 

3 2.7 2.3 2.7 2.3 4 1 3 2 2.7 2.7 3.3 2.7 2.7 2.7 TERLAMBAT 
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