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ABSTRAK 
 

Klasifikasi merupakan salah satu cara untuk mengorganisasikan teks sehingga teks dengan 

isi yang sama akan dikelompokkan ke dalam kategori yang sama. Di Jurusan Teknik 

Informatika UIN Suska Riau, tugas akhir dikelompokkan dalam dua topik umum yaitu 

Computer science dan Information Teknologi. Dalam penelitian ini, dilakukan klasifikasi 

terhadap tugas akhir mahasiswa Jurusan Teknik Informatika dengan metode Neighboar K-

Nearest Neigboar(NWKNN). Klasifikasi dilakukan dengan mengambil judul dari tugas akhir 

dengan Proses metode Pengujian akurasi metode, pada penelitian ini dilakukan dengan test 

Akurasi dengan membagi 2/3 dari keseluruhan data judul tugas akhir. Dengan membagi 70% 

sebagai data Latih dan 30% sebagai data uji.Dari penelitian yang telah dilakukan, didapatkan 

hasil pada 412 record  data tugas akhir dengan, metode NWKNN menghasilkan nilai 

Pengujian pembagian data latih 70% dan 30% data uji dan nilai K= 4 dan E=6 didapatkan 

hasil akurasi 75,397%. Pengujian pembagian data latih 50% dan 50% data uji dengan nilai 

K=4 dan E=6 didapatkan hasil akurasi 76,214%. Pengujian pembagian data latih 70% dan 

30% data uji dengan nilai k=3 dan E=7 didapatkan hasil akurasi 75,397% Pengujian 

pembagian data latih 50% dan 50% data uji dengan nilai K=3 dan E=7 didapatkan hasil 

akurasi 76.214% 

Kata kunci : Confussion matrix, Klasifikasi ,NWKNN,Tugas Akhir,Text mining 
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ABSTRACT 
 

Classification is one way to organize text so that texts with the same content will be grouped 

into the same category. In the Department of Informatics, UIN Suska Riau, the final project 

is grouped into two general topics, namely Computer science and Information Technology. 

In this study, the classification of the final project of the students of the Department of 

Informatics was carried out using the Neighbor K-Nearest Neigboar (NWKNN) method. 

Classification is done by taking the title of the final project. The process of the method 

Testing the accuracy of the method in this study was carried out with an accuracy test by 

dividing 2/3 of the total data on the title of the final project. By dividing 70% as training data 

and 30% as test data. From the research that has been carried out, the results obtained on 412 

final project data records with the NWKNN method producing a test value of 70% training 

data distribution and 30% test data and the value of K = 4 and E=6 obtained an accuracy of 

75.397%. Testing the distribution of training data 50% and 50% of test data with values of K 

= 4 and E = 6 obtained an accuracy of 76.214%. Testing the distribution of training data 70% 

and 30% of test data with a value of k=3 and E=7 obtained an accuracy of 75.397% Testing 

the distribution of training data 50% and 50% of test data with a value of K=3 and E=7 

obtained an accuracy of 76.214% 

 

Keywords: confusion matrix, classification, NWKNN,thesis, text mining 
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BAB I   

PENDAHULUAN 

1.1 Latar Belakang 

Tugas Akhir merupakan dokumen karya ilmiah yang disusun oleh mahasiswa pada 

tingkat strata 1 yang membahas suatu topik atau bidang tertentu dari hasil penelitian atau 

pengembangan yang telah dilakukan oleh mahasiswa tersebut guna untuk mengikuti ujian 

akhir untuk memperoleh gelar sarjana.( Danang aditya wicaksana, dkk. 2018).  

Semakin pesat dan murahnya perkembangan teknologi  media penyimpanan digital telah 

mendorong terjadinya ledakan jumlah dokumen elektronik yang tersimpan dalam repository 

perpustakaan universitas. Berbagai karya ilmiah dari sivitas akademika seperti Tugas Akhir, 

laporan penelitian, laporan kerja praktek dan lain sebagainya telah tersedia dalam versi 

digital. Namun, pada umumnya fenomena ini tidak disertai dengan pertumbuhan jumlah 

informasi atau pengetahuan yang dapat disarikan dari dokumen-dokumen elektronik tersebut 

(N. Gupta, 2012) 

Universitas Islam Negeri Sultan Syarif Kasim (UIN SUSKA) Riau merupakan salah satu 

perguruan tinggi negeri yang berada di Riau. UIN SUSKA memiliki delapan fakultas, salah 

satunya adalah Fakultas Sains dan Teknologi yang di dalamnya terdapat lima jurusan yaitu 

Teknik Informatika, Sistem Informasi, Teknik Industri, Teknik Elektro dan Matematika 

Terapan. Berdasarkan data banyak mahasiswa jurusan teknik informatika yang dimiliki Pusat 

Teknologi Informasi dan Pangkalan Data (PTIPD) Universitas Islam Negeri Sultan Syarif 

Kasim Riau , terdapat 614 mahasiswa Program Sarjana (S1) pada tahun 2016-2020. Dengan 

terus bertambahnya banyak mahasiswa pada jurusan teknik informatika UIN SUSKA RIAU 

maka itu pula setiap tahunnya prodi teknik informatika meluluskan mahasiswa dengan 

penelitian Tugas Akhir yang beragam. Banyaknya lulusan sarjana IT yang akan dihasilkan 
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tentunya berbanding lurus dengan banyaknya penelitian tugas akhir mahasiswa yang ada di 

jurusan Teknik Informatika. 

Beberapa aplikasi text Mining telah diterapkan diperpustakaan terutamanya untuk 

pencarian bahan pustaka berbasis teks(Yuwono,2005; Santoso,2012; Sari,2012). Meskipun 

demikian belum banyak yang dikembangkan untuk tujuan analisis. Sehingga sangat sulit 

untuk dapat dengan segera mengetahui topik penelitian populer ataupun kecenderungan topik 

penelitian mahasiswa program studi tertentu misalnya. Dengan memanfaat hasil dari text 

mining clasification, dapat dilakukan pengelompokan skripsi yang sering diambil oleh 

mahasiswa Teknik Informatika Universitas Islam Negeri Sultan Syarief  Kasim Riau selain 

itu dapat juga mengidentifikasi topik skripsi yang ada didalamnya. 

  Berdasarkan wawancara dengan ketua jurusan teknik informatika Dr. Elin Haerani, 

S.T.M.Kom penentuan bidang keahlian jurusan teknik informatika berdasarkan bidang 

keahlian pada jurusan teknik informatika ada 2 kelompok bidang keahlian yaitu Computer 

Science (C) : Ilmu komputer/Informatika, Information Technologi (IT) .(TIF UIN SUSKA 

RIAU).  

Berdasarkan permasalahan diatas maka dibutuhkan suatu teknik atau metode untuk 

mengklasifikasikan judul Tugas Akhir jurusan teknik informatika. Pada penelitian ini judul 

dari tugas akhir digunakan untuk  mengklasifikasian judul Tugas Akhir pada bidang keahlian 

jurusan teknik informatika. Data Tugas Akhir tersebut akan diklasifikasikan berdasarkan 

bidang keahlian yang ada pada jurusan teknik informatika. 

Salah satu metode yang dapat digunakan untuk mengklasifikasikan judul tugas akhir ini 

adalah text mining. Metode text mining merupakan pengembangan dari  metode data mining  

yang dapat diterapkan mengatasi masalah tersebut. Algoritma-algoritma dalam text mining 

dibuat untuk dapat mengenali data yang sifatnya semi terstruktur misalnya sinopsis,abstrak 

maupun isi dokumen-dokumen(Gupta & lehal,2009).  
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Diantara proses yang dapat dilakukan dalam text mining adalah klasifikasi teks. 

Klasifikasi teks dapat didefinisikan sebagai proses untuk menentukan suatu dokumen teks ke 

dalam suatu kelas tertentu.  

Telah banyak penelitian tentang pengkalasifikasian judul tugas akhir berdasarkan bidang 

keahlian diantaranya (Ahmad Fathan Hidayatullah, Muhammad rifqi ma’arif,2016) dengan 

penelitian Penerapan Text Mining dalam  Klasifikasi Judul Tugas Akhir. Berdasarkan hasil 

penelitian, model SVM memiliki akurasi yang lebih rendah dengan perbedaan yang cukup 

signifikan jika dibandingkan dengan model yang dihasilkan dari algoritma Naive Bayes. 

(Kitami Akromunnisa,Rahmat Hidayat, 2019) juga melakukan penelitian Klasifikasi 

Dokumen Tugas Akhir (Tugas Akhir) Menggunakan  K-Nearest Neighbor. Dengan hasil 

akurasi yang lebih besar tanpa melalui proses stemming. Untuk partisi data yang 

menggunakan pembagian data Split into train test sets dengan rasio perbandingan 9:1 

menghasilkan akurasi lebih besar dibandingkan dengan rasio perbandingan 6:4, 7:3, 8:2  dan 

pembagian data menggunakan kfold cross validation. Dari hasil yang diperoleh maka dapat 

disimpulkan bahwa semakin besar data latih akan semakin baik akurasinya. 

Pada penelitian lain mengenai Perbandingan Klasifikasi Tugas Akhir Mahasiswa Jurusan 

Teknik Informatika Menggunakan Metode Naïve Bayes Classifier dan K-Nearest Neighbor 

(yusra, Dhita Olivita, Yelfi Vitriani,2016) dengan hasil bahwa metode Naïve Bayes Classifier 

dan K-Nearest Neighbor pada seratus data tugas akhir memiliki selisih data yang kecil. Hal 

ini disebabkan karena jumlah data dari masing-masing kelasnya tidak seimbang, sehingga 

mengakibatkan kurangnya keefektifan data latih pada salah satu kelas.  

Pada Penelitian ini digunakan metode NWKNN yang dapat mengatasi masalah data tak 

seimbang Serta  menunjukkan nilai recall dan F1 measure lebih tinggi dibandingkan dengan 

KNN maka dapat menghasilkan akurasi yang lebih besar dan lebih baik pada penerapan 

klasifikasi judul tugas akhir berdasarkan bidang keahlian pada jurusan teknik infromatika. 
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Algoritma ini digunakan karena  pada penelitian Sebelumnya dengan klasifikasi text 

bahasa indonesia pada corpus tak seimbang menggunakan NWKNN hasil perbandingan 

kinerja antara NWKNN dengan KNN pada parameter terbaik menujukkan precission recall  

dan F1 masing-masing sebesar 84,2%,86,7%,84,3% dan 84,6%,79,8%,81,7%. Nilai recall 

dan F1 measure NWKNN lebih tinggi 6,9% dan 2.6% dari pada nilai recall dan F1 measure  

KNN. Hasil penelitian menunjukkan bahwa algoritma NWKNN merupakan algoritma yang 

lebih baik untuk mengatasi permasalahan corpus teks yang tidak seimbang. ( Achmad 

ridok,Retnani Latifah,2015). 

Telah banyak peneliti yang melakukan penelitian menggunakan metode NWKNN, salah 

satu diantaranya yaitu (Sigit Bagus setiawan, Adiwijaya, Mohamad Syahrul Mubarok, 2018) 

menggunakan metode Neighbor Weighted K-Nearest Neighbor (NWKNN) Klasifikasi Topik 

Berita Berbahasa Indonesia. Klasifikasi merupakan proses mengidentifikasi dokumen ke 

dalam kelas-kelas yang Sebelumnya sudah terdefinisi. 

Berdasarkan permasalahan tersebut maka penulis akan melakukan penelitian 

menggunakan metode NWKNN untuk mengatasi data tak seimbang dari penelitian 

Sebelumnya dengan  tugas akhir yang berjudul   Klasifikasi Judul Tugas Akhir  berdasarkan 

bidang keahlian dengan metode Neighbor Weighted K-Nearest Neighbor (NWKNN)  

1.2 Rumusan Masalah 

Berdasarkan dari penjelasan diatas didapatkan rumusan masalah yaitu   Bagaimana 

mengklasifikasikan judul tugas akhir pada data Tugas Akhir prodi teknik informatika UIN 

SUSKA RIAU untuk pembentukan pengkategorian judul Tugas Akhir berdasarkan disiplin 

ilmu yang ada pada prodi teknik informatika. 

1.3 Batasan Masalah 

Berdasarkan dari penjelasan diatas, penelitian tugas akhir ini dibatas sebagai berikut 

data yang digunakan adalah: 
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1. Data yang akan digunakan adalah data Judul Tugas Akhir pada jurusan teknik informatika 

UIN SUSKA RIAU pada tahun 2016-2020. 

2. Metode yang dipakai yaitu Neighbor Weighted K-Nearest Neighbor (NWKNN). 

3. Study kasus pada penelitian ini adalah Jurusan Teknik Informatika UIN SUSKA RIAU. 

4. Disiplin ilmu yang diklasifikasikan kedalam 2 kategori yaitu : Computer Science (SE), 

Information Technologi (IT). 

1.4 Tujuan Penelitian 

Penelitian ini bertujuan untuk : 

1. mengkasifikasikan judul Tugas Akhir mahasiswa berdasarkan bidang studi yang 

ada pada jurusan Teknik Informatika UIN SUSKA Riau. 

2. Menerapkan metode NWKNN pada data judul Tugas Akhir mahasiswa Teknik 

Informatika. 

3. Menemukan nilai akurasi Pengklasifikasian Judul Tugas Akhir Jurusan  

4. Teknik Informatika UIN SUSKA Riau. 

1.5 Sistematika Penulisan 

Sistematika penulisan penelitian Tugas akhir akan diurutkan berdasarkan bagian-bagian 

dibawah ini : 

BAB I   PENDAHULUAN 

Bab ini berisi mengenai penjelasan latar belakang, rumusan 

masalah,batasan masalah,tujuan penelitian dan sistematika 

penulisan. 

BAB II  LANDASAN TEORI 

Bab ini berisi tentang penjelasan dari teori teori yang berkaitan 

dengan topik penelitian Serta teori-teori yang mendukung 
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terhadap pembuatan sistem yang bersumber dari studi 

kepustakaan, jurnal dan buku. 

BAB III  METODOLOGI PENELITIAN 

Bab ini berisi tentang Tahap pendahuluan penelitian yang 

terdiri dari Identifikasi Masalah,Studi Literatur, Tujuan 

Penelitian. Dan pada tahap Analisa sistem dan metode terdapat 

Analisa Neighbor Weighted K-Nearest Neighbor (NWKNN). 

Selanjutnya terdapat Perancangan Sistem,Implementasi 

Sistem, Pengujian Sistem dan Kesimpulan Saran.    

BAB IV   ANALISA DAN PERANCANGAN 

Bab ini berisikan tentang analisa kebutuhan kemudian 

melakukan perancangan untuk merancang dan membangun 

sistem tersebut. 

BAB V  IMPLEMENTASI DAN PENGUJIAN  

Membahas implementasi metode Neighbor Weighted K-Nearest 

Neighbor (NWKNN) terhadap data dan penerapan sistem yang 

telah dibuat Sebelumnya.Bab ini juga meliputi pengujian dari 

hasil implementasi sistem yang akan dibangun. 

BAB VI  PENUTUP 

Bab ini berisi tentang kesimpulan dan saran hasil penelitian 

tugas Akhir yang telah dilakukan.



 
 

 
 

BAB II 

PENDAHULUAN 

2.1 Text Mining 

 Text mining, yang juga disebut sebagai Teks Data Mining (TDM) atau Knowledge 

Discovery in Text (KDT), secara umum mengacu pada proses ekstraksi informasi dari 

dokumen-dokumen teks tak terstruktur (unstructured). Text mining dapat didefinisikan 

sebagai penemuan informasi baru dan tidak diketahui sebelumnya oleh komputer, yang 

secara otomatis mengekstrak informasi dari sumber-sumber teks tak terstruktur yang 

berbeda. Kunci dari proses ini adalah menggabungkan informasi yang berhasil diekstraksi 

dari berbagai sumber (Eko, 2011). 

 “Tujuan utama text mining adalah mendukung proses knowledge discovery pada 

koleksi dokumen yang besar. Pada prinsipnya, text mining adalah bidang ilmu 

multidisipliner, melibatkan information retrieval (IR), text analysis, information extraction 

(IE), clustering, categorization, visualization, database technology, natural language 

processing (NLP), machinelearning dan data mining. Dapat pula dikatakan bahwa text 

mining merupakan salah satu bentuk aplikasi kecerdasan buatan (artificial intelligence / AI) 

(Eko, 2011).  

 Text mining mencoba memecahkan masalah information overload dengan 

menggunakan teknik-teknik dari bidang ilmu yang terkait. Text mining dapat dipandang 

sebagai suatu perluasan dari data mining atau knowledge-discovery in database (KDD), yang 

mencoba untuk menemukan pola-pola menarik dari basis data berskala besar. Namun text 

mining memiliki potensi komersil yang lebih tinggi dibandingkan dengan data mining, 

karena kebanyakan format alami dari penyimpanan informasi adalah berupa teks. Text 

mining menggunakan informasi teks tak terstruktur dan mengujinya dalam upaya 

mengungkap struktur dan arti yang tersembunyi di dalam teks (Eko, 2011).   
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 Perbedaan mendasar antara text mining dan data mining terletak pada sumber data 

yang digunakan. Pada data mining, pola-pola diekstrak dari basis data yang terstruktur, 

sedangkan di text mining, pola-pola diekstrak dari data tekstual (natural language). Secara 

umum, basis data didesain untuk program dengan tujuan melakukan pemrosesan secara 

otomatis, sedangkan teks ditulis untuk dibaca langsung oleh manusia (Eko, 2011).   

2.2 Ruang Lingkup Text Mining 

 Text mining merupakan suatu proses yang melibatkan beberapa area teknologi. Namun 

secara umum proses-proses pada text mining mengadopsi proses data mining. Bahkan 

beberapa teknik dalam proses text mining juga menggunakan teknik-teknik data mining (Eko, 

2011).   

 Ada empat tahap proses pokok dalam text mining, yaitu pemrosesan awal terhadap teks 

(text preprocessing), transformasi teks (text transformation), pemilihan fitur (feature 

selection), dan penemuan pola (pattern discovery) (Eko, 2011).   

1. Text Preprocessing 

 Tahap ini melakukan analisis semantik (kebenaran arti) dan sintaktik (kebenaran 

susunan) terhadap teks. Tujuan dari pemrosesan awal adalah untuk mempersiapkan 

teks menjadi data yang akan mengalami pengolahan lebih lanjut. Operasi yang dapat 

dilakukan pada tahap ini meliputi part-of-speech (pos) tagging, menghasilkan parse 

tree untuk tiap-tiap kalimat, dan pembersihan teks.  

2. Text Transformation 

 Transformasi teks atau pembentukan atribut mengacu pada proses untuk 

mendapatkan representasi dokumen yang diharapkan. Pendekatan representasi 

dokumen yang lazim digunakan oleh model  bag of words  dan model ruang vector 

(vector space model). Transformasi teks sekaligus juga melakukan pengubahan kata-

kata ke bentuk dasarnya dan pengurangan dimensi kata di dalam dokumen. Tindakan 

ini diwujudkan dengan menerapkan stemming dan menghapus stop words.  
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3. Feature Selection 

 Pemilihan fitur (kata) merupakan tahap lanjut dari pengurangan dimensi pada proses 

transformasi teks. Walaupun tahap Sebelumnya sudah melakukan penghapusan 

katakata yang tidak deskriptif (stop words), namun tidak semua kata-kata di dalam 

dokumen memiliki arti penting. Oleh karena itu, untuk mengurangi dimensi, 

pemilihan hanya dilakukan terhadap kata-kata yang relevan yang benar-benar 

merepresentasikan isi dari suatu dokumen. Ide dasar dari pemilihan fitur adalah 

menghapus kata-kata yang kemunculannya di suatu dokumen terlalu sedikit atau 

terlalu banyak. Algoritma yang digunakan pada text mining, biasanya tidak hanya 

melakukan perhitungan pada dokumen saja, tetapi juga pada feature .Empat macam 

feature yang sering digunakan:  

a.  Character, merupakan komponan individual, bisa huruf, angka, karakter spesial 

dan spasi, merupakan blok pembangun pada level paling tinggi pembentuk 

semantik feature, seperti kata, term dan concept. Pada umumnya, representasi 

character-based ini jarang digunakan pada beberapa teknik pemrosesan teks. 

b. Words Terms merupakan single word dan multiword phrase yang terpilih secara 

langsung dari corpus. Representasi term-based dari dokumen tersusun dari subset 

term dalam dokumen. 

c. Concept, merupakan feature yang di-generate dari sebuah dokumen secara 

manual, rule-based, atau metodologi lain. 

d. Pattern discovery merupakan tahap penting untuk menemukan pola atau 

pengetahuan (knowledge) dari keseluruhan teks. Tindakan yang lazim dilakukan 

pada tahap ini adalah operasi text mining, dan biasanya menggunakan teknik-

teknik data mining. Dalam penemuan pola ini, proses text mining 

dikombinasikan dengan proses-proses data mining. Masukan awal dari proses 

text mining adalah suatu data teks dan menghasilkan keluaran berupa pola 

sebagai hasil interpretasi atau evaluasi. Apabila hasil keluaran dari penemuan 
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pola belum sesuai untuk aplikasi, dilanjutkan evaluasi dengan melakukan 

iterasi ke satu atau beberapa tahap sebelumnya. Sebaliknya, hasil interpretasi 

merupakan tahap akhir dari proses text mining dan akan disajikan ke pengguna 

dalam bentuk visual (eko, 2011).  

 

2.3 Pengelompokan Data Mining 

Data mining dibagi menjadi beberapa kelompok berdasarkan tugas yang dapat 

dilakukan, yaitu: 

1. DeTugas Akhir 

 Terkadang peneliti dan analis secara sederhana ingin mencoba mencari cara untuk 

menggambarkan pola dan kecendrungan yang terdapat dalam data. Sebagai contoh, 

petugas pengumpul suara mungkin tidak menemukan keterangan atau fakta bahwa 

siapa yang tidak cukup profesional akan sedikit didukung dalam pemilihan presiden. 

DeTugas Akhir dari pola dan kecendrungan sering memberikan kemungkinan 

penjelasan untuk suatu pola atau kecendrungan.  

2. Estimasi 

 Estimasi hampir sama dengan klasifikasi, kecuali variabel target estimasi lebih ke 

arah numerik dari pada ke arah kategori. Model dibangun dengan record lengkap 

menyediakan nilai dari variabel target sebagai nilai prediksi. Selanjutnya, pada 

peninjauan berikutnya estimasi nilai dari variabel target dibuat berdasarkan nilai 

variabel prediksi.  

3. Prediksi 

 Prediksi hampir sama dengan klasifikasi dan estimasi, kecuali bahwa dalam prediksi 

nilai dari hasil akan ada di masa mendatang. Beberapa metode dan teknik yang 

digunakan dalam klasifikasi dan estimasi dapat pula digunakan (untuk keadaan yang 

tepat) untuk prediksi.  
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4. Klasifikasi 

 Dalam klasifikasi, terdapat target variabel kategori. Sebagai contoh, penggolongan 

pendapatan dapat dipisahkan dalam tiga kategori, yaitu pendapatan tinggi, 

pendapatan sedang, dan pendapatan rendah.  

5. Pengklusteran 

 Pengklusteran merupakan pengelompokan record, pengamatan, atau memperhatikan 

dan membentuk kelas objek-objek yang memiliki kemiripan. Kluster adalah 

kumpulan record yang memiliki kemiripan satu dengan yang lainnya dan memiliki 

ketidakmiripan dengan record-record dalam kluster lain. Pengklusteran berbeda 

dengan klasiuse the  insert Citation  button to add citations to this document.  

6. Asosiasi 

 Tugas  asosiasi dalam data mining adalah menemukan atribut yang muncul dalam 

satu waktu. Dalam dunia bisnis lebih umum disebut analisis keranjang belanja 

(market basket analysis).(larose,2005).  

 

2.4 Klasifikasi 

 Klasifikasi merupakan proses untuk menemukan model atau fungsi yang menjelaskan 

atau membedakan konsep atau kelas data dengan bertujuan untuk memperkirakan kelas yang 

tidak diketahui dari suatu objek. Klasifikasi dan prediksi adalah dua bentuk analisis data yang 

bisa digunakan untuk mengekstrak model dari data yang berisi kelas-kelas atau untuk 

memprediksi trend data yang akan datang.  

  Klasifikasi memprediksi data dalam bentuk kategori, sedangkan prediksi memodelkan 

fungsi-fungsi dari nilai yang continu. Misalnya model klasifikasi bisa dibuat untuk 

mengelompokkan aplikasi peminjaman pada bank apakah berisiko atau aman, sedangkan 

model prediksi bisa dibuat untuk memprediksi pengeluaran untuk membeli peralatan 

komputer dari pelanggan potensial berdasarkan pendapatan dan lokasi tinggalnya. Prediksi 
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bisa dipandang sebagai pembentukan dan penggunaan model untuk menguji kelas sampel 

yang tidak berlabel, atau menguji nilai atau rentang nilai dari suatu atribut. Klasifikasi dan 

regresi adalah dua jenis masalah prediksi, dimana klasifikasi digunakan untuk memprediksi 

nilai-nilai diskrit atau nominal, sedangkan regresi digunakan untuk mempediksi nilai-nilai 

yang kontinyu. Untuk selanjutnya penggunaan istilah prediction untuk memprediksi kelas 

yang berlabel disebut classification, dan penggunaan istilah prediksi untuk memprediksi 

nilai-nilai yang kontinyu sebagai prediction. Klasifikasi merupakan penempatan objek-objek 

ke salah satu dari beberapa kategori yang telah ditetapkan Sebelumnya.  

 Klasifikasi telah banyak ditemui dalam berbagai aplikasi. Sebagai contoh, 

pendeteksian pesan email, spam berdasarkan header dan isi atau mengklasifikasikan galaksi 

berdasarkan bentuk-bentuknya. Data input untuk klasifikasi adalah koleksi record. Setiap 

record dikenal sebagai instance atau contoh yang ditentukan oleh sebuah tuple (x,y).   

 Dimana x adalah himpunan atribut dan y adalah atribut tertentu, yang dinyatakan 

sebagai label class (juga dikenal sebagai kategori atau atribut target). Klasifikasi adalah 

tugas pembelajaran sebuah fungsi target (f) yang memetakan setiap himpunan atribut (x) ke 

salah satu label kelas (y) yang telah di definisikan Sebelumnya. Fungsi target juga di kenal 

secara informal sebagai model klasifikasi. Model klasifikasi berguna untuk keperluan 

sebagai berikut :  

1. Pemodelan Deskriptif Model klasifikasi dapat bertindak sebagai alat penjelas 

untuk membedakan objek objek dari kelas kelas yang berbeda. Sebagai 

contoh untuk para ahli Biologi, model deskriptif yang meringkas data. 

2. Pemodelan prediktif model klasifikasi juga dapat di gunakan untuk 

memprediksikan label kelas dari record yang tidak diketahui. Seperti pada 

gambar 2 tampak sebuah model klasifikan dapat dipandang sebagai kotak 
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hitam yang secara otomatis memberikan sebuah label ketika dipresentasikan dengan 

himpunan atribut dari record yang tidak di ketahui.  

 

 

Gambar 2.1 Model  Klasifikasi 

 Beberapa teknik klasifikasi yang digunakan adalah decision tree classifier, rulebased 

classifier, neural-network, support vector machine, dan naïve bayes classifier,neighboar 

weighted k-nearst neigboard (NWKNN) setiap teknik menggunakan algoritme 

pembelajaran untuk mengidentifikasi model yang memberikan hubungan yang paling sesuai 

antara himpunan atribut dan label kelas dari data input. Pendekatan umum yang digunakan 

dalam masalah klasifikasi adalah, pertama, training set berisi record yang mempunyai label 

kelas yang diketahui haruslah tersedia .   

 Training set digunakan untuk membangun model klasifikasi , yang kemudian 

diaplikasikan ke test set, yang berisi record-record dengan label kelas yang tidak di ketahui. 

Dalam klasifikasi, terdapat target variabel kategori.  

Sebagai contoh, penggolongan pendapatan dapat dipisahkan dalam tiga kategori, 

yaitu pendapatan tinggi, pendapatan sedang, dan pendapatan rendah. Contoh lain klasifikasi 

dalam bisnis dan penelitian adalah : 

1. Menentukan apakah suatu transaksi kartu kredit merupakan transaksi yang curang 

atau bukan. 

2. Memperkirakan apakah suatu pengajuan hipotek oleh nasabah merupakan suatu 

kredit yang baik atau buruk. 

Output Input 

Attribut set (x) Class label (y) 

Classification 

Model 
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3. Mendiagnosa penyakit seorang pasien untuk mendapatkan termasuk kategori apa. 

Klasifikasi dokumen adalah proses pengelompokan dokumen sesuai dengan 

kategori yang dimilikinya.  

Klasifikasi dokumen merupakan masalah yang mendasar namun sangat penting 

karena manfaatnya cukup besar mengingat jumlah dokumen yang ada setiap hari semakin 

bertambah. Sebuah dokumen dapat dikelompokkan ke dalam kategori tertentu berdasarkan 

kata-kata dan kalimat-kalimat yang ada di dalam dokumen tersebut. Kata atau kalimat yang 

terdapat di dalam sebuah dokumen memiliki makna. 

2.5 Text Pre-Processing 

 Teks yang akan dilakukan proses Text Mining, pada umumnya memiliki beberapa 

karakteristik diantaranya adalah memiliki dimensi yang tinggi, terdapat noise pada data dan 

terdapat struktur teks yang tidak baik. Cara yang digunakan dalam mempelajari suatu data 

teks adalah dengan terlebih dahulu menentukan fitur-fitur yang mewakili setiap kata untuk 

setiap fitur yang ada pada dokumen. Sebelum menentukan fitur-fitur yang mewakili, 

diperlukan tahap preprocessing yang dilakukan secara umum dalam Teks Mining pada 

dokumen, yaitu case folding, tokenizing, filtering, stemming.  

 

 

 

Gambar 2.2 Tahapan  Pre-Processing 

TOKENIZING 

FILTERING 

STEMMING 

CASE FOLDING 
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1. Case Folding  

Case Folding adalah mengubah semua huruf dalam dokumen menjadi huruf kecil. 

Hanya huruf  a  sampai dengan  z  yang diterima. Karakter selain huruf dihilangkan 

dan dianggap delimiter. 

2. Tokenizing 

 Tahap tokenizing/parsing adalah tahap pemotongan string input berdasarkan tiap kata 

yang menyusunnya. Tokenisasi secara garis besar memecah sekumpulan karakter 

dalam suatu text kedalam satuan kata,bagaimana membedakan karakter-karakter 

tertentu yang dapat diperlakukan sebagai pemisah kata atau bukan.  

3. Filtering 

 Filtering adalah tahap mengambil kata-kata penting dari hasil token. Bisa 

menggunakan algoritma stoplist (membuang kata yang kurang penting) atau wordlist 

(menyimpan kata penting). Stoplist/stopword adalah kata-kata yang tidak deskriptif 

yang dapat dibuang dalam pendekatan bag-of-words. Contoh stopwords adalah  yang 

,  dan ,  di ,  dari , dan seterusnya.   

4. Stemming 

 Stemming adalah tahap mencari root kata dari hasil filtering. Pada tahap ini dilakukan 

proses pengembalian berbagai bentukan kata ke dalam suatu representasi yang sama. 

Tahap ini kebanyakan dipakai untuk teks berbahasa inggris dan lebih sulit diterapkan 

pada teks berbahasa Indonesia. Hal ini dikarenakan bahasa Indonesia tidak memiliki 

rumus bentuk baku yang permanen (Eko, 2011).  

Stemming merupakan suatu proses yang terdapat dalam sistem IR yang 

mentransformasi kata-kata yang terdapat dalam suatu dokumen ke kata-kata akarnya 

(root word) dengan menggunakan aturan-aturan tertentu. Sebagai contoh, kata 

bersama, kebersamaan, menyamai, akan distem ke root word yaitu  sama . Proses 

stemming pada teks berbahasa Indonesia berbeda dengan stemming pada teks 

berbahasa inggris. Pada teks berbahasa inggris, proses yang diperlukan hanya proses 
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menghilangkan sufiks. Sedangkan pada teks berbahasa Indonesia, selain sufiks, 

prefiks, dan konfiks juga dihilangkan (Ledy, 2009).  

 

2.5 Pembobotan TF-IDF 

 Pembobotan adalah proses merubah term yang merupakan data kualitatif menjadi 

data kuantitatif sehingga bisa diproses oleh komputer. Pembobotan dilakukan pada 

dokumen yang sudah dilakukan preprocessing. Beberapa metode pembobotan yang 

umum digunakan yaitu bembobotan TF-IDF. Metode TF-IDF merupakan metode untuk 

menghitung bobot setiap kata yang paling umum digunakan pada information retrieval. 

 Metode ini juga terkenal efisien, mudah dan memiliki hasil yang akurat. Metode ini 

akan menghitung nilai Term Frequency (TF) dan inverse Document Frequency (IDF) 

pada setiap token (kata) di setiap dokumen dalam korpus. Inverse document frequency 

(IDF) adalah pembobotan kata yang didasarkan pada banyaknya dokumen yang 

mengandung kata tertentu.   

 Semakin banyak dokumen yang mengandung suatu kata tertentu, semakin kecil 

pengaruh kata tersebut pada dokumen. Sebaliknya, semakin sedikit dokumen yang 

mengandung suatu kata tertentu, semakin besar pengaruh kata tersebut pada dokumen. 

Rumus untuk menghitung IDF dapat dilihat pada persamaan 1 dibawah ini.   

(2.1) 

𝑖𝑑𝑓 = log 𝐷 𝑑𝑓 

Keterangan :  

D = total dokumen 

df = banyak dokumen yang mengandung kata yang dicari 

Pembobotan menggunakan TF-IDF dijelaskan pada persamaan 2.2 (Feldman, 

2017). 

(2.2) 
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𝑤 (𝑡, 𝑑) = 𝑇𝐹 (𝑡, 𝑑) ∗ 𝑖𝑑𝑓 

 

Keterangan : 

 w(t, d)  = jumlah kemunculan kata t pada dokumen d 

 TF(t, d) = jumlah kemunculan kata t pada dokumen d 

 idf   = inverse document frequency 

2.6 Algoritma NWKNN 

 Metode Neighbor weighted K-Nearest Neighbor (NWKNN) merupakan 

pengembangan metode K-Nearest Neighbor (KNN), perbedaan terdapat pada pemberian 

bobot yang dilakukan algoritma NWKNN (Feizar, et al., 2014). Pada tetangga i yang berasal 

dari kelas mayoritas maka diberi bobot yang kecil, sedangkan pada tetangga yang berasal 

dari kelas minoritas maka diberi bobot yang besar (Ridok & Latifah, 2015). Persamaan 

matematika harus diberi nomor urut dalam kurung biasa dan harus diacu dalam tulisan. 

Langkah-langkah pada algoritma NWKNN adalah sebagai berikut (Fadila, et al., 2016):  

1. Menentukan nilai K tetangga 

2. Menghitung nilai kedekatan ketetanggaan antara data uji dan data latih (menggunakan 

Euclidean Distance atau Cosine Similiraty/CosSim) 

a. Untuk menghitung nilai kedekatan ketetanggan menggunakan Euclidean 

Distance dapat menggunakan persamaan 2.3 : 

(2.3) 

𝑑 𝑥  ,𝑥 ) = ∑(𝑥 − 𝑥 𝑛 = 1 

Keterangan : 

X1 = nilai tiap data latih 

X2 = nilai tiap data uji 

Xn = banyak data 
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b. Untuk menghitung nilai kedekatan menggunakan rumus Cosine Similarity 

(CoSim) dapat mengggunakan persamaan 2.4 : 

(2.4) 

𝐶𝑜𝑠𝑆𝑖𝑚 𝑞, 𝑑 =  

→→
𝑑 ⋅ 𝑞

𝑑 ⋅ |𝑞|
= (𝑤 ∗ 𝑤  

Keterangan : 

  q = data uji 

  dj = data latih 

  
→→
𝑑 ⋅ 𝑞 = hasil  perkalian vektor antara data latih dan data uji 

   
→→
𝑑 ⋅ 𝑞 = hasil  perkalian vektor antara norm data latih dan data uji 

  wij = bobot nilai i pada data latih j 

  wiq = bobot nilai i pada data uji 

  m = banyak jumlah nilai 

3. Mengurutkan hasil perhitungan kedekatan ketetangan berdasarkan jarak atau 

kedekatan dalam kelompok/similatary. 

4. Mengumpulkan kategori klasifikasi nearest neighbor. 

5. Perhitungan bobot dapat dilakukan dengan persamaan 2.5  (tan, 2005) : 

(2.5) 
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𝑤𝑒𝑖𝑔ℎ𝑡𝒊 =  
1

𝑁𝑢𝑚 𝑐

min 𝑁𝑢𝑚 𝑐 𝑚 = 1, … , 𝐾∗}

/
 

Keterangan : 

𝑁𝑢m(𝐶𝑖 𝑑 ) = banyak data latih d pada kelas i 

𝑁𝑢m(𝐶𝑗 𝑑 ) = banyak data latih d pada kelas j, dimana j terdapat dalam himpunan 

k tetangga terdekat 

Exp = nilai exponen lebih dari 1 

 Setelah mendapat nilai bobot, maka selanjutnya hitung nilai skor dengan cara 

mengalikan setiap jumlah skor dari tiap kelas dengan masing-masing bobot dari tiap kelas. 

Perhitungan skor pada metode NWKNN datat dilakukan menggunakan persamaan 2.6 : 

(2.6) 

𝑠𝑘𝑜𝑟(𝑋, 𝐶 ) = 𝑤𝑒𝑖𝑔ℎ𝑡 ∗ (∑ ( )(( ∑ (𝑥 − 𝑥 ) ) ∗ 𝛿(𝑑 , 𝐶 ))) 

Atau  

𝑠𝑘𝑜𝑟(𝑥, 𝐶 ) = 𝑤𝑒𝑖𝑔ℎ𝑡 ∗ (
( )

( 𝑠𝑖𝑚 𝑞, 𝑑 ∗  𝛿(𝑑 ,𝐶 ))  

Keterangan : 

 weighti = bobot kelas i  

 djNWKNN(x)= data latih dj pada kumpulan tetangga terdekat dari data uji  

 x 𝛿(𝑑𝑗 , 𝐶𝑖) = akan bernilai 1 jika: 

 jarak ∈ Ci dan bernilai 0 

 jika nilai jarak ∉ Ci  
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 Sim(q,dj) = nilai CosSim antara data uji dan data latih. 

Ci = jenis atau kelas i 

 

2.7 Perbandingan Algoritma NWKNN dan KNN 

 Metode Neighbor Weighted K-Nearest Neighbor merupakan pengembangan terbaru dari 

metode K-Nearest Neighbor. Metode ini adalah salah satu metode terbaik dalam 

memecahkan masalah data yang tidak seimbang , yang artinya metode ini handal dalam 

mengklasfikasi data yang memilki lebih dari dua kelas dengan membagi menjadi kelas 

mayoritas dan minoritas untuk medapatkan hasil klasifikasi (Ridok & Latifah, 2015).   

 Penelitian terbaru dari metode Neighbor Weighted K-Nearest Neighbor dilakukan oleh 

Azizul Hanifah Hadi, Dian Eka Ratnawati dan Candra Dewi pada tahun 2018 untuk 

mengidentifkasi penyakit gagal ginja dapat membuktikan bahwa metode ini merupakan 

metode yang handal dalam mengklasifikasi data yang tidak seimbang. Pada penelitian 

tersebut penulis membandingkan metode Neighbor Weighted K-Nearest Neighbor dengan 

K-Nearest Neighbor melalui beberapa parameter pengujian dalam mengidentifikasi penyakit 

gagal ginjal.  

Diketahui bahwa tingkat akurasi yang dihasilkan metode Neighbor Weighted K-Nearest 

Neighbor memiliki selisih nilai sebesar 5% dibandingkan metode K-Nearest Neighbor. 

Metode Neighbor Weighted K-Nearest Neighbor memiliki akurasi sebesar 70%, sedangkan 

metode K-Nearest Neighbor menghasilkan akurasi sebesar 65%.  
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Gambar 2.3 Perbandingan Akurasi NWKNN dan KNN 

2.8 Tugas Akhir 

 Tugas Akhir adalah karangan ilmiah yang memaparkan suatu pokok soal yang cukup 

penting dalam suatu cabang ilmu sebagai cabang penelitian pustaka dan/atau lapangan yang 

dilakukan oleh seorang mahasiswa berdasarkan penugasan akademik dari perguruan 

tingginya untuk menjadi salah satu syarat kelulusannya sebagai sarjana (The Liang Gie: 

1995).  

 Tugas akhir (TA) adalah hasil tertulis dari pelaksanaan suatu penelitian, yang dibuat 

untuk pemecahan masalah tertentu dengan menggunkan kaidah-kaidah yang berlaku dalam 

bidang keahlian tersebut.  

2.9 Bidang Keahlian 

 Bidang keahlian merupakan kumpulan keahlian yang memiliki karakteristik dan 

memerlukan dasar bidang keahlian yang sama. Pada dasarnya konsep mengenai ilmu itu ada 

3 hal penting yaitu dapat disistemasi, dapat digeneralkan dan rasional (shapere).  

Ilmu juga merupakan sesuatu yang sistematis yang dapat untuk menyimpulkan dalil 

tertentu dari kaidah umum dan bersifat umum (Nazir). Artinya ilmu merupakan bagian dari 

pengetahuan yang dapat dikembangan melalui berbagai metode. Dalam ilmu ada berbagai 

macam metode, cabang ilmu ini dikembangkan sesuai dengan disiplin ilmu masing-masing.  
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 Disiplin keilmuan adalah kegiatan intelektual yang dipelajari untuk memperoleh 

pengalaman dan pengetahuan dalam bidang tertentu (alfonsius joko martin,Ps) Disiplin 

keilmuan atau disebut juga dengan disiplin ilmu adalah cara pendekatan yang mengikuti 

ketentuan yang pasti dan konsisten untuk memperoleh pengertian dasar untuk menjadi 

sasaran atau tujuan belajar yang merupakan cabang ilmu.  ( KBBI : kamus besar bahasa 

indonesia). Pada jurusan teknik informatika UIN SUSKA RIAU terdapat 2 bidang keahlian 

:  

1. Computer Science (CS) 

 Computer science secara umum diartikan sebagai ilmu yang mempelajari baik 

tentang komputasi, perangkat keras (hardware) maupun perangkat lunak (software). 

Ilmu komputer mencakup beragam topik yang berkaitan dengan komputer, mulai dari 

analisis abstrak algoritma sampai subyek yang lebih konkret seperti bahasa 

pemrograman, perangkat lunak, termasuk perangkat keras. Sebagai suatu disiplin 

ilmu, Ilmu Komputer lebih menekankan pada pemrograman komputer, dan rekayasa 

perangkat lunak (software), sementara teknik komputer lebih cenderung berkaitan 

dengan hal-hal seperti perangkat keras komputer (hardware). Namun, kedua istilah 

tersebut sering disalah artikan oleh banyak orang. Tesis Church-Turing menyatakan 

bahwa semua alat komputasi yang telah umum diketahui sebenarnya sama dalam hal 

apa yang bisa mereka lakukan, sekalipun dengan efisiensi yang berbeda. Tesis ini 

kadang-kadang dianggap sebagai prinsip dasar dari ilmu komputer.  

2. Technology Information (TI) 

 Domain keilmuan Teknologi Informasi berfokus pada sistem informasi dan 

manajemen organisasi, teknologi aplikasi, rekayasa perangkat lunak dengan 

sebahagian kecil berfokus pada sistem infrastruktur. Sementara itu fokus 

pengembangannya seluruhnya bersifat aplikatif yang seluruhnya mencakup 

pengambangan aplikasi, implementasi dan konfigurasi.  
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2.10 Penelitian Terkait 
 

PENELITIAN PENULIS TAHUN HASIL 

Identifikasi 

Penyakit Gagal 

Ginjal 

Menggunakan 

Metode Neighbor 

Weighted K-

Nearest Neighbor 

(NWKNN) 

Azizul Hanifah 

Hadi, 

Dian Eka 

Ratnawati, 

Candra Dewi. 

2018 Hasil dari 

penelitian ini 

menunjukkan 

bahwa metode 

NWKNN dapat 

melakukan 

identifikasi 

terhadap penyakit 

gagal ginjal pada 

saat data latih 

yang digunakan 

SEbanyak 150 

data dan data uji 

SEbanyak 50 data 

dengan nilai K=2 

dan nilai E=2 

dengan hasil 

akurasi mencapai 

88%. 

Perbandingan 

Pengklasifikasi k-

Nearest Neighbor 

dan Neighbor-

Weighted k-

Martha, 

Viny Christanti 

M, 

Dali S. Naga, 

P.T.D. Rompas 

2018 Hasil Pengujian 

dilakukan dengan 

50 data uji. NW-

KNN memiliki 

akurasi yang 



 

II-18 
 

Nearest Neighbor 

Pada Sistem 

Analisis SEntimen 

dengan Data 

Microblog 

paling tinggi di 

antara SEluruh 

pengklasifikasi, 

yaitu 86% pada 

saat K = 9. 

SEdangkan untuk 

KNN, akurasi dari 

pengklasifikasi 

terSebut SEbesar 

82% pada saat K 

= 3. 

Kesimpulannya 

adalah NW-KNN 

berhasil 

mengatasi data 

latih dengan 

komposisi kelas 

yang tidak 

SEimbang. 
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Penerapan Metode 

Neighbor Weighted 

K-Nearest 

Neighbor Dalam 

Klasifikasi 

Diabetes Mellitus 

Dendry Zeta 

maliha, 

Edy Santoso, 

Muhammad 

tanzil Furqon 

2019 Hasil penelitian 

menunjukkan 

rata-rata akurasi 

dengan 

menggunakan 

nilai K=15 dan 

Nilai E=2 

mendapatkan 

akurasi SEbesar 

92.3% pada data 

latih SEbesar 130 

data yang terbagi 

menjadi 10 fold 

dan data uji 

SEbanyak 13 data 

pada Setiap fold. 
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Penerapan Text 

Mining dalam  

Klasifikasi Judul 

Tugas Akhir 

Ahmad Fathan 

Hidayatullah, 

Muhammad 

Rifqi ma’arif 

2016 Berdasarkan hasil 

eksperimen, 

model SVM 

memiliki akurasi 

yang lebih rendah 

dengan perbedaan 

yang cukup 

signifikan jika 

dibandingkan 

dengan model 

yang dihasilkan 

dari algoritma 

Naive Bayes.Pada 

perhitungan 

precision, recall, 

dan f-score 

diketahui bahwa 

hasil perhitungan  

ketiganya 

memiliki pola 

yang sama dengan 

perhitungan 

akurasi. SEcara 

keSEluruhan, 

hasil perolehan f-

score dengan 

algoritma Naive  
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KLASIFIKASI 

STATUS 

PEMBAYARAN 

PREMI 

MENGGUNAKAN 

ALGORITMA 

NEIGHBOR 

WEIGHTED K-

NEAREST 

NEIGHBOR 

(NWKNN)                                     

(STUDI KASUS: 

PT. 

BUMIPUTERA 

KOTA 

SAMARINDA) 

GraSElla, 

Ika Purnamasari, 

Fidia deny tisna 

Amijaya. 

2019 Tahapan dalam 

penelitian ini 

yaitu menentukan 

nilai E dan nilai K 

menggunakan k-

fold cross 

validation, 

menghitung jarak 

euclidean, 

menghitung bobot 

dan skor SEtiap 

kelas, melihat 

nilai skor terbesar 

untuk menentukan 

hasil klasifikasi, 

kemudian 

menghitung nilai 

akurasi 

klasifikasi. Hasil 

penelitian 

menunjukkan 

bahwa nilai K dan 

nilai E yang 

optimal untuk 

klasifikasi status 

pembayaran 

premi di PT. 



 

  II-22 

Klasifikasi Jenis 

Kanker 

Berdasarkan 

Struktur Protein 

Menggunakan 

Metode Neighbor 

Weighted K-

Nearest Neighbor 

(NWKNN) 

Aldy Satria, 

Marji, 

Dian Eka 

Ratnawati. 

2019 . Pengujian 

dilakukan dengan 

membagi dataSEt 

menjadi data latih 

dan data uji 

dengan varian 

perbandingan data 

latih dan data uji 

SEbesar 

90%:10%, 

80%:20%, 

70%:30%, 

60%:40, 50%:50, 

40%:60%, 

30%:70%, 

20%:80%, 

10%:90% dari 

dataSEt. Hasil 

pengujian 

menunjukkan 

bahwa variasi 

perbandingan 

80%:20% dengan 

K=8 dan E=3 

menghasilkan 

akurasi tertinggi, 

yaitu 80.666%. 
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KLASIFIKASI 

DOKUMEN 

TUGAS AKHIR 

(TUGAS AKHIR) 

MENGGUNAKAN  

K-NEAREST 

NEIGHBOR 

 

Kitami 

Akromunnisa, 

Rahmad Hidayat 

2019 Berdasarkan 

penelitian yang 

dilakukan, 

klasifikasi data 

intisari bahasa 

Indonesia 

menghasilkan 

akurasi lebih 

besar tanpa 

melalui proSes 

stemming yang 

memiliki 

perbandingan 

antara data latih 

dan data uji 

SEbesar 9:1  yaitu 

100,0 % 

dibandingkan 

dengan 

perbandingan 

SEbesar 8:2 yaitu 

90,0%, 7:3 yaitu 

80,0%,6:4 yaitu 

60,0% Serta 

pembagian data 

menggunakan K-

fold cross 
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validation yaitu 

80,0% 

KLASIFIKASI 

TUGAS AKHIR 

UNTUK 

MENENTUKAN 

DOSEN 

PEMBIMBING 

MENGGUNAKAN 

NAÏVE BAYES 

CLASSIFIER 

(NBC) 

Putri Elfa 

Mas’Udia 

2015 , hasil probabilitas 

klasifikasi data 

testing adalah 

P(Sarosa) = 

0.00797, P(Azam) 

= 0.000332, 

P(Anshori) = 

0.0099667 dan 

P(Koesmarijanto) 

= 0.00049. Dari 

hasil perhitungan, 

terlihat bahwa 

nilai probabilitas 

P(MA Anshori) 

lebih besar, maka 

MA.Anshori 

direkomendasikan 

untuk 

membimbing 

judul tugas akhir 

yang digunakan 

SEbagai data 

testing 

Perbandingan 

Klasifikasi Tugas 

Yusra, 

Dhita Olivita, 

2016 Dari penelitian 

yang telah 
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Akhir Mahasiswa 

Jurusan Teknik 

Informatika 

Menggunakan 

Metode Naïve 

Bayes Classifier 

dan K-Nearest 

Neighbor 

 

 

Yelfi Vitriani dilakukan, 

didapatkan hasil 

pada SEratus data 

tugas akhir 

dengan jumlah 

kelas acak, 

metode Naïve 

Bayes 

menghasilkan 

nilai akurasi lebih 

baik, yaitu 

SEbesar 87%. 

Pengujian pada 

metode K-Nearest 

Neighbor 

menghasilkan 

nilai akurasi 84% 

dengan nilai k=3, 

85% dengan nilai 

k=5, 86% dengan 

nilai k=7 dan 84% 

dengan nilai k=9. 

 



 

  

BAB III 

 METODOLOGI PENELITIAN 

 

Metodologi penelitian merupakan tahapan atau proses yang disusun secara sistematis 

dan logis dalam melakukan sebuah penelitian yang berguna mencapai target yang 

diharapkan. Tahapan yang dilakukan pada penelitian ini yaitu sebagai berikut : 

 

 

 

Gambar 3.1 Metodologi Penelitian 

Studi Pustaka 

Perumusan Masalah 

Pengumpulan Data 

Analisa : 

1. Text prosesing 
2. Pembobobotan TF-idf 
3. Proses Klasifikasi 

algoritma NWKNN 
4. Pembagian data training 

dan data testing 
5. Perhitungan Akurasi 

Perancangan Aplikasi 

Implementasi dan Pengujian Akurasi 

Kesimpulan dan Saran  
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3.1  Studi Pustaka 

 Studi pustaka atau disebut dengan Literature merupakan tahapan mencari referensi 

atau informasi yang berhubungan dengan teori-teori yang dapat mendukung penelitian yang 

dilakukan. Literature yang digunakan berasal dari buku,jurnal,karya ilmiah dan lain 

sebagainya.  

3.2  Perumusan Masalah 

 Perumusan masalah merupakan tahapan yang dilakukan setelah mengumpulkan 

berbagai jurnal, membaca buku, atau e-book, serta referensi-referensi lainnya berhubungan 

dengan penelitian ini. Berdasarkan hasil yang diperoleh dalam tahapan studi pustaka dapat 

disimpulkan permasalahan yang akan dijadikan dalam penelitian tugas akhir yaitu bagaimana 

menerapkan algoritma NWKNN unutk menemukan klasifikasi data judul Tugas Akhir 

mahasiswa Teknik Informatika UIN SUSKA RIAU.  

 3.3 Pengumpulan Data 

 Pengumpulan data dan bahan penelitian merupakan tahapan yang sangat penting 

dilakukan dalam memperoleh informasi. Data untuk permasalahan yang akan diteliti paa 

penelitian tugas akhit ini. Data yang didapatkan dalam penelitian ini berbentuk file berektensi 

.xls yang diperoleh dari perpusatakaan UIN SUSKA RIAU. Data yang didapatkan 

merupakan data judul tugas akhir dan abstrak mahasiswa jurusan Teknik Informatika UIN 

SUSKA RIAU periode wisuda 2016 s/d 2020.  

 3.4 Analisa 

Analisa merupakan tahapan yang dilakukan setelah pengumpulan data dari penelitian 

tugas akhir ini. Analisa juga merupakan metode khusus yang digunakan untuk menganalisis 

masalah. Pada tahapan analisa ini peneliti akan mendalami serta menganalisa secara 

mendalam yang terjadi sebelum mengambil sebuah tindakan atau keputusan. 
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3.5 Analisa Proses Text Mining 

Pada tahap analisa proses Text Mining  ini ada beberapa langkah yang akan dilakukan: 

3.5.1 Preprocessing Data 

 Preprocessing data merupakan langkah untuk membersihkan data untuk 

menyeragamkan bentuk kata dan mengurangi volume kata. Dalam preprocessing data akan 

dilakukan sejumlah proses yaitu : 

1. Case folding 

Pada tahap ini semua karakter yang ada diubah menjadi huruf kecil, umumnya juga 

disebut lowercase. Contoh dari tahapan case folding :  

   

Gambar 3.2  Tahapan Case Folding 

2. Tokenizing 

 Pada tahap ini akan dilakukan penguraian deTugas Akhir yang awalnya berupa 

kalimat-kalimat menjadi kata-kata. Pada tahap ini proses tokenizing dilakukan 

menggunakan N-gram. N-gram potongan sejumlah karekter dari suatu string tertentu 

atau potongan jumlah (n) kata dari suatu kalimat. Jadi setiap string yang diproses akan 

menjadi potongan-potongan n kata.  Contoh dari tahapan Tokenizing :  

KLASIFIKASI JUDUL 
TUGAS AKHIR 

BERDASARKAN 
BIDANG KEAHLIAN 

DENGA  METODE 
NWKNN 

klasifikasi judul Tugas 
Akhir berdasarkan 

bidang keahlian denga  
metode nwknn 
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Gambar 3.3 Tahapan Tokenizing 

3. Filtering 

 Tahap Filtering adalah tahap mengambil kata-kata penting dari hasil token. Bisa 

menggunakan algoritma stoplist (membuang kata kurang penting) atau wordlist 

(menyimpan kata penting). Stoplist/stopword adalah kata-kata yang tidak 

deskriptif yang dapat dibuang dalam pendekatan bag-of-words.Contoh stopwords 

adalah  yang ,  dan ,  di ,  dari  dan seterusnya.   

4. Stemming 

Pada proses ini akan dilakukan sebuah proses pemetaan dan penguraian berbagai 

bentuk dari suatu kata menjadi kata dasarnya (stem). Proses stemming dilakukan 

dengan bantuan Library Sastrawi. Contoh dari tahapan stemming: 

    

 

Gambar 3.4 Proses Steamming 

KLASIFIKASI JUDUL 
TUGAS AKHIR 

BERDASARKAN  

Klasifikasi 

Judul 

Tugas Akhir 

berdasarkan  

KLASIFIKASI TUGAS 
AKHIR  BERDASARKAN 

KEAHLIAN  

klasifikasi 

Tugas Akhir 

dasar 

ahli  
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3.5.2 Pembobotan TF-IDF 

 Term frequency(tf) merupakan frekuensi kemunculan(t) pada dokumen (d). 

Contoh Tf: 

Tabel 3.1 Tabel TF 

Contoh df : 

Tabel 3.2 Tabel df  
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3.5.3 Klasifikasi algoritma NWKNN 

 Langkah-langkah pada algoritma NWKNN adalah sebagai berikut : 

1. Cosine Similarity 

 Cossine similarity merupakan ukuran keamaan salah satu inplementasi untuk 

mencari tingkat kemiripan teks pada teks itu sendiri atau pada sebuah kalimat 

pada dua buah dokumen atau lebih.  

2. Mengurutkan Hasil K-tetangga 

Mengurutkan hasil K-tetangga dilakukan dengan menurutkan dari yang tertinggi 

ke nilai yang terendah setelah proses perhitungan cossine similarity. 

3. Pembobotan setiap kelas 

Pada pembobotan tiap kelas ini dilakukan dengan menentukan nilai K dan E  

misalnya nila K=3 dan E=2 . K merupakan nilai K-tetangga dan E merupakan 

Exponen. 

4. Penentuan Skor 

hitung nilai skor dengan cara mengalikan setiap jumlah skor dari tiap kelas 

dengan masing-masing bobot dari tiap kelas. 

3.6 Training Data dan Penentuan Model 

 Pada tahap ini data akan dikelompokkan menjadi dua kelompok yaitu data training 

dan data testing. Data training digunakan untuk proses pengolahan data awal dimana proses 

ini melatih mesin (komputer) yang diberikan pengetahuan dengan sekumpulan dataset 

sampai mesin dinilai cukup cerdas. Hasil dari data training ini menjadikan sebuah model 

yang digunakan untuk melakukan proses testing. Pada tahap ini akan dicari nilai probabilitas 

kategori dan probabilitas masing-masing kata kelas dari data latih.   
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 Penelitian ini menggunakan holdout sebagai metode untuk membagi antara data 

training dan data uji. Metode holdout  menggunakan sebanyak setengah atau dua pertiga dari 

data keseluruhan untuk keperluan proses training dan sisanya untuk data uji (Witten et.al,. 

2011). Proses klasifikasi menggunakan algoritma Neighbor Weighted K-Nearest Neighbor 

(NWKNN).  

 b3.6.1 Testing Data 

Testing Data adalah bagian dataset yang kita tes untuk melihat keakuratannya, atau 

dengan kata lain melihat performanya Merupakan bagian pembelajaran pola yang akan 

menggunakan metode Neighbor Weighted K-Nearest Neighbor (NWKNN)  

3.7 Perancangan Aplikasi 

Tahapan perancangan ini dibangun untuk merancang antar muka yang bagus dan 

mudah untuk digunakan oleh pengguna nantinya (user-friendly). Perancangannya yang 

dilakukan diantaranya yaitu perancangan interface  yang terdiri dari prototype  an struktur 

menu yang dibangun. 

 3.8 Implementasi Aplikasi 

1. Perangkat Keras (Hardware) 

a. Procesor  : Intel Corei5 

b. RAM  : 8 GB 

c. Harddisk  : 500 GB 

2. Perangkat Lunak (Software) 

a. Operating System : Microsoft Windows Pro 64-bit 

b. Tools Frequent : Macroaveraged 
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3.9  Pengujian Akurasi 

Tahap pengujian ini merupakan suatu tahapan guna menguji aplikasi yang telah 

selesai yang dibuat pada implementasi sebelumnya dan pengujian hasil. Perhitungan akurasi 

dari masing-masing metode dilakukan dengan rumus pada persamaan sebagai berikut : 

(3.1) 

𝐴𝑘𝑢𝑟𝑎𝑠𝑖 (%) =
𝑘𝑒𝑠𝑒𝑙𝑢𝑟𝑢ℎ𝑎𝑛 𝑑𝑎𝑡𝑎 𝑡𝑒𝑟𝑘𝑙𝑎𝑠𝑖𝑓𝑖𝑘𝑎𝑠𝑖 𝑑𝑒𝑛𝑔𝑎𝑛 𝑏𝑒𝑛𝑎𝑟

𝑘𝑒𝑠𝑒𝑙𝑢𝑟𝑢ℎ𝑎𝑛 𝑑𝑎𝑡𝑎 𝑢𝑗𝑖
𝑥 100 % 

Rumus diatas menjelaskan bahwa  keseluruhan data terklasifikasi dengan benar  

merupakan jumlah keseluruhan prediksi sistem yang terklasifikasi dengan benar. Sedangkan 

untuk  keseluruhan data testing  merupakan jumlah keseluruhan data yang diklasifikasi. 

 

3.10  Kesimpulan dan Saran 

Kesimpulan dan saran adalah bagian akhir dari penelitian tugas akhir ini. Penarikan 

kesimpulan berisikan tentang keberhasilan dan kesesuaian aplikasi yang dibangun terhadap 

target yang telah dirancang sebelumnya. 

Kesimpulan berisi point-point penting dari hasil penelitian yang telah dilakukan. 

Kesimpulan bertujuan untuk mengetahui apakah proses analisis pola atribut data terhadap 

judul Tugas Akhir mahasiswa Teknik Informatika UIN SUSKA RIAU periode wisuda 2016 

sampai dengan 2020 dengan penerapan algoritma NWKNN dapat bekerja dengan baik atau 

tidak. Terdapat pula saran yang berguna untuk penelitian selanjutnya agar dapat 

dikembangkan lagi dan jauh lebih baik dari penelitian sebelumnya. 

 

 

  





 

 
 

LAMPIRAN A 

 DATA JUDUL TUGAS AKHIR MAHASISWA JURUSAN TEKNIK INFORMATIKA 
 

Penulis Judul Kelas Tahun 
Anissah Putri Simulasi Hitung Warisan Berbasis Multimedia Berdasarkan Hukum Islam 

(Fara'id) Menggunakan Aturan (Rule Based) 
TI 2018 

Irni 
Mayriantika 

Perancangan Manajemen Layanan Teknologi Informasi Menggunakan 
Framework Information Technology Infrastructure Library (ITIL) V3 (Studi 
Kasus : Dinas Komunikasi Informatika dan Statistika Provinsi Riau  

TI 2018 

Afri Rahmad Perancangan Data Center Menggunakan Framework TIA-942 Pada 
Sekretariat Daerah (SETDA) Kabupaten Siak 

TI 2018 

Satria Nugraha APLIKASI PEMANTAUAN KEGIATAN BAKAL CALON ANGGOTA DEWAN 
BERBASIS ANDROID (STUDI KASUS: DPW PKS RIAU) 

TI 2018 

Aby Wahyu Aplikasi Real Count (Studi Kasus: PILGUB Riau 2018) TI 2018 
Dhea Karina 
Rusdi 

RANCANG BANGUN SISTEM INFORMASI MANAJEMEN 
PROYEK MENGGUNAKAN PROJECT MANAGEMENT BODY 
OF KNOWLEDGE (PMBOK) 5 

TI 2018 

BAYU 
ANGGARA 
SAPUTRA 

RANCANG BANGUN APLIKASI PENGENALAN DAN PENCARIAN GEDUNG 
KAMPUS UIN SUSKA RIAU MENGGUNAKAN TEKNOLOGI VIRTUAL REALITY 
(VR) 360 DAN ALGORITMA A-STAR BERBASIS ANDROID 

TI 2018 

Feggy 
Muhammad 
Pitma 

APLIKASI AL-QUR’AN DIGITAL UNTUK MEMBANTU DALAM MENGULANG 
HAFALAN AL-QUR’AN MENGGUNAKAN GOOGLE SPEECH API 

TI 2018 

Kuni Alya 
Faqriya 

Aplikasi  Guide Hajj & Umrah  pada Perangkat Android 
dengan Menggunakan Google Speech API 

TI 2018 

ANDRI 
GUNAWAN 

APLIKASI  M-SHALAT  SEBAGAI TUNTUNAN PELAKSANAAN IBADAH 
SHALAT BERBASIS ANDROID  

TI 2018 

Rizky Yananda APLIKASI DO’A SEHARI-HARI BERBASIS ANDROID DENGAN GOOGLE 
SPEECH API 

TI 2018 



 

 
 

RISWANTO APLIKASI LAYANAN SMART-LIBRARY PERPUSTAKAAN  
(STUDI KASUS DINAS PERPUSTAKAAN DAN KEARSIPAN KOTA 
PEKANBARU) 

TI 2018 

TRI SIDDIK 
MUHAMMAD 

Aplikasi Market-Rental Kendaraan TI 2018 

ODHI AHMAD 
HIDAYAT 

RANCANG BANGUN APLIKASI TEMU APP MENGGUNAKAN PLATFORM 
ANDROID 

TI 2018 

SAFRIDA IKA 
GUSLIANTO 

APLIKASI PENDISTRIBUSIAN BENIH TANAMAN DIFASILITASI LOCATION 
BASED SERVICE (LBS) DENGAN GEOCODING MAPS 

TI 2018 

BOBBY 
KURNIAWAN 

RANCANG BANGUN SMART POSYANDU DENGAN MENGGUNAKAN 
LOCATION BASED SERVICE (LBS) BERBASIS ANDROID 

TI 2018 

FIKRI SAPUTRA RANCANG BANGUN APLIKASI GAME EDUKASI BELAJAR MEMBACA DAN 
MENGHAFAL DO’A AGAMA ISLAM UNTUK ANAK-ANAK 

TI 2018 

HESTI 
JUMAIDHA 
RAHMI 

Aplikasi Tahfizh Al-Qur'an dengan Koreksi dan Evaluasi Berbasis Android TI 2018 

MACHFUD 
ILAHI 

RANCANG BANGUN APLIKASI PELAYANAN KELURAHAN (E-VILLAGE) 
BERBASIS WEB 
STUDI KASUS : KELURAHAN TUAH MADANI 

TI 2018 

SYAIPUL 
RAHMAT 

RANCANG BANGUN APLIKASI DESIGN INTERIOR BERBASIS ANDROID 
MENGGUNAKAN AUGMENTED REALITY  
(STUDI KASUS CV. QUADRA DESIGN). 

TI 2018 

RIDHO AFNI ‘CIKGOOD’ APLIKASI MARKETPLACE PENCARIAN GURU LES PRIVATE 
DENGAN LOCATION BASED SERVICE (LBS) BERBASIS ANDROID 

TI 2018 

RIZKI ILAHI Aplikasi Wedding Market Postwed TI 2018 
ODHI AHMAD 
HIDAYAT 

MOBILE APPLICATION SOURCE CODE MARKETPLACE TEMUAPPS TI 2018 

FABELA 
FITRIANI 

ROBOT MOBIL PEMBACA MARKAH JALAN MENGGUNAKAN ANDROID 
DENGAN ALGORITMA THRESHOLDING DAN LOGIKA FUZZY 

TI 2018 

SAFRIDA IKA 
GUSLIANTO 

ROBOT PENDETEKSI LAMPU LALU LINTAS BERBASIS ANDROID 
MENGGUNAKAN ALGORITMA VIOLA JONES DAN LOGIKA FUZZY 

TI 2018 



 

 
 

MAZAYA 
RIZDA 

MARKETPLACE APLIKASI INKUBATOR BISNIS TEKNIK INFORMATIKA UIN 
SUSKA RIAU 

TI 2018 

Ahmad Fauzi 
Rahman 

Rancang Bangun Sistem Tugas Akhir dengan Modul Pengembangan Scrum TI 2018 

ODHI AHMAD 
HIDAYAT 

Aplikasi Mengelola Data Kepegawaian Menggunakan Metode Scrum, 
(Studi Kasus : UIN SUSKA RIAU) 

TI 2018 

DICKA 
TRIANDANA 

RANCANG BANGUN SISTEM INFORMASI MANAJEMEN PROYEK 
TEKNOLOGI INFORMASI MENGGUNAKAN PROJECT MANAGEMENT BODY 
OF KNOWLEDGE (PMBOK) 5 

TI 2018 

SAFRIDA IKA 
GUSLIANTO 

ROBOT PENDETEKSI LAMPU LALU LINTAS BERBASIS ANDROID 
MENGGUNAKAN ALGORITMA VIOLA JONES DAN LOGIKA FUZZY 

TI 2018 

NITA SAFITRI RANCANG BANGUN APLIKASI  SMART MOESLIM  SEBAGAI EVALUASI 
IBADAH HARIAN (MUTABAAH YAUMIAH) BERBASIS ANDROID 

TI 2018 

NURUL HIKMA Aplikasi Pelaporan Kerusakan Jalan Menggunakan Location Based Service 
(LBS) Berbasis Android Studi kasus: Dinas Pekerjaan Umum Kabupaten 
Kampar 

TI 2018 

ANDI AHMAD 
SAPUTRA 

Aplikasi mengelola dokumen menggunakan metode scrum (studi kasus: 
uin suska riau) 

TI 2018 

FIKRI SAPUTRA RANCANG BANGUN APLIKASI TASHIH TERJEMAHAN BAHASA INDONESIA 
KE BAHASA ARAB  BERBASIS WEB 

TI 2018 

MUHAMAD 
TOHA 

Aplikasi Smart Living Cost Berbasis Android TI 2018 

HABIB 
MUNAWAR 
NST 

PENGEMBANGAN APLIKASI SMART LAPOR POLTABES PEKANBARU  
MENGGUNAKAN LOCATION BASED SERVICE 

TI 2018 

AZHAR SIDDIQ RANCANG BANGUN APLIKASI LINK-CATMATE MENGGUNAKAN LAYANAN 
BERBASIS LOKASI 

TI 2018 

MUHAMMAD 
IRFAN 

PERANCANGAN APLIKASI DONASI UNTUK PENDIDIKAN BERBASIS 
ANDROID 

TI 2018 

MUHAMMAD 
FADHILUNNAS 

Aplikasi Pemesanan Tempat Pemakaman Umum Di Kota Pekanbaru TI 2018 



 

 
 

AUZI MADANI RANCANG BANGUN SISTEM AUDIT TATA KELOLA TEKNOLOGI INFORMASI 
MENGGUNAKAN FRAMEWORK COBIT 4.1  

TI 2018 

NURUL HIKMA Aplikasi Presensi Menggunakan Image Recognition dan Location Based 
Service 

TI 2018 

MUHAMMAD 
ZAKKI 

APLIKASI LAYANAN POINT OF SALE (POS) UNTUK USAHA MIKRO KECIL 
DAN MENENGAH (UMKM) BERBASIS ANDROID 

TI 2018 

ALBIS YA ALBI Perancangan dan Implementasi Audit Mutu Internal UIN Suska Riau TI 2018 
M. HANAFI Aplikasi Digital Signature Algoritma RSA pada LPPM UIN SUSKA TI 2018 
M. HELMI Aplikasi Tanya Ustadz Untuk Konsultasi Keagamaan Berbasis Android TI 2018 
ASRANITA APLIKASI TINJAU LAPANGAN REKOMENDASI TEKNIS DENGAN TEKNOLOGI 

GEOTAGGING BERBASIS ANDROID 
TI 2018 

ANWAR 
ALFARUQI 
SIPAYUNG 

RANCANG BANGUN SERVER HAPROXY  LOAD BALANCING MASTER TO 
MASTER MYSQL (REPLICATION) BERBASIS CLOUD COMPUTING.docx 

TI 2018 

HARIANSYAH RANCANG BANGUN SISTEM INFORMASI ABSENSI TERINTEGRASI BERBASIS 
SINGLE SIGN ON (SSO) DAN ROLE BASED ACCESS CONTROL (RBAC) (STUDI 
KASUS : UIN SUSKA RIAU) 

TI 2018 

DESSY NOVIKA 
SARI 

APLIKASI SMART PRESENSI MENGGUNAKAN LOCATION BASED SERVICE 
(LBS) DAN QR CODE SCANNING 

TI 2018 

EFITA 
PURNAMA 
SARI 

APLIKASI SMART PRESENSI MAHASISWA MENGGUNAKAN IMAGE 
RECOGNITION, QR CODE DAN LOCATION BASED SERVICE (LBS) 

TI 2018 

DENI SAPRI Rancangan Dan Implementasi IRaise Resources Untuk Inventaris Sarana 
dan Prasarana (Studi Kasus : UIN SUSKA RIAU) 

TI 2018 

DIAN AFRIAN APLIKASI LAYANAN BERBASIS MOBILE ANDROID PADA RUMAH SAKIT 
JIWA TAMPAN PEKANBARU 

TI 2018 

TRYA RISTY Aplikasi Pembelajaran Bahasa Korea Berbasis Android Menggunakan 
Speech Recognition 

TI 2018 

ANGGUN 
TRIANA 

PERANCANGAN DAN IMPLEMENTASI APLIKASI PARSING TERJEMAHAN 
HADITS MENGGUNAKAN METODE LEFT CORNER PARSING (LCP) 

TI 2018 



 

 
 

NOVRI 
KURNIAWAN 

Aplikasi Smart Presensi Menggunakan Multi-face Recognition TI 2018 

SITI MAISARAH APLIKASI ANDROID GAME PEMBELAJARAN HURUF HIJAIYAH UNTUK ANAK 
USIA DINI 

TI 2018 

DICKY 
PERDANA 
YUDA 

APLIKASI GAME  MENGENAL WARNA DAN BENTUK  BERBASIS ANDROID 
UNTUK ANAK USIA DINI 

TI 2018 

WELLA 
BRILYANI 
KREATIVI 

APLIKASI PEMBELAJARAN MENGENAL ANGKA BERBASIS ANDROID UNTUK 
ANAK USIA DINI 

TI 2018 

RATNA SARI Aplikasi Smart Zakat Berbasis Android (Studi Kasus: Laz Swadaya Ummah, 
Pekanbaru) 

TI 2018 

KHOIDIR 
KHONOFI 

APLIKASI PENILAIAN SISWA SEKOLAH DASAR DAN MENENGAH 
KURIKULUM 2013 BERBASIS WEB 

TI 2018 

Andy 
Ardiansyah 

Analisis dan Perancangan Manajemen Layanan Teknologi Informasi 
Menggunakan ITILV3 Domain Service Operation 

TI 2018 

ANJU FIRMAN SISTEM INFORMASI MONITORING BIMBINGAN TUGAS AKHIR TI 2018 
RACHMAD 
FADILLAH 

IMPLEMENTASI PERNYATAAN STANDAR AKUNTANSI KEUANGAN (PSAK) 
NO.2 TAHUN 2014 DAN PERATURAN MENTERI DALAM NEGERI 
(PERMENDAGRI) NO.79 TAHUN 2018 DALAM SISTEM INFORMASI 
KEUANGAN (Studi Kasus: RSUD ARIFIN ACHMAD PEKANBARU) 

TI 2018 

BAYU MARTA 
DWIVA 

PERANCANGAN APLIKASI CASH FLOW PADA USAHA MIKRO KECIL DAN 
MENENGAH (UMKM)  

TI 2018 

RONI SURYADI Penerapan Social Network Analysis Dalam Menentukan Centrality Akun 
Online Shop Pada Instagram Untuk Mengetahui Akun yang Berpengaruh  
dan Follower Potensial 

TI 2018 

Eric Permana Implementasi Layanan True Single Sign On (SSO) (Studi Kasus: Aplikasi 
Terpadu IRaise UIN SUSKA Riau 

TI 2018 

FATHUR 
RAHMAN 

SISTEM AKADEMIK MAHASISWA DENGAN MODEL ROLE - BASED ACCESS 
CONTROL (RBAC) DAN MODEL SINGLE SIGN ON (SSO) MENGGUNAKAN 
METODE SCRUM (STUDI KASUS: UIN SUSKA RIAU) 

TI 2018 



 

 
 

RIZKA HAFSARI SISTEM REKOMENDASI PENEMPATAN PROGRAM PENGALAMAN 
LAPANGAN (PPL) MAHASISWA MENGGUNAKAN METODE MOORA (STUDI 
KASUS: FAKULTAS TARBIYAH DAN KEGURUAN UNIVERSITAS ISLAM 
NEGERI SULTAN SYARIF KASIM RIAU) 

TI 2018 

ALIEF ALHADI SISTEM INTEGRASI LAYANAN KEPENDUDUKAN RSUD ARIFIN ACHMAD 
DENGAN DINAS KEPENDUDUKAN  DAN CATATAN SIPIL DAN BPJS 
KESEHATAN 

TI 2018 

MUHAMAD 
REZKI 

PENGEMBANGAN FITUR DRAG AND DROP PADA WEBSITE 
MENGGUNAKAN LIBRARY JAVASCRIPT MUURI 

TI 2018 

FAUZAL AZHMI APLIKASI CHATBOT SEKRETARIS JURUSAN BERBASIS ARTIFICIAL 
INTELLIGENCE MARKUP LANGUAGE (AIML) (Studi Kasus : Teknik 
Informatika Universitas Islam Negeri Sultan Syarif Kasim Riau) 

CS 2018 

Desan Priono 
Amhan 

Pendeteksian Plagiarisme Proposal Tugas Akhir Menggunakan Algoritma 
Latent Semantic Analysis 

CS 2018 

Dicky 
Ermawan 
Sukwana 

Klasifikasi Phishing Websites Menggunakan Metode Modified K-Nearest 
Neighbor (MKNN) 

CS 2018 

Aspansyah Rekomendasi Teman Pada Facebook Menggunakan Algoritma Modified 
KNearest Neighbor (MKNN) 

CS 2018 

Hardan Syah PENERAPAN METODE K-NEAREST NEIGHBOR (KNN) UNTUK MEMPREDIKSI 
PUTUSAN PENGAJUAN BANDING TERDAKWA 

CS 2018 

Mustafa 
Hamdila 

Klasifikasi Kepribadian Ekstrovert dan Introvert Pada Akun Twitter 
menggunakan metode Naive Bayes Classifier 

CS 2018 

Ratika Fitriani PERBANDINGAN METODE REGRESI LINIER DENGAN K-NEAREST 
NEIGHBOR DALAM PROSES SELEKSI BEASISWA 

CS 2018 

Rifda Ariqah Pencarian Hubungan Adverse Event Obat Second Generation 
Antipsychotics (SGAs) menggunakan Algoritma Equivalence Class 
Transformation (ECLAT) 

CS 2018 

Fitria 
Widiyanti 

Klasifikasi Status Gizi Balita Menggunakan Kombinasi Metode Naive Bayes 
Dan Modified k-Nearest Neighbor 

CS 2018 

Muhammad 
Amin 

Penerapan Metode Mel Frequency Cepstrum Coefficient dan K–Nearest 
Neighbor untuk Pengecekan Hukum Tajwid Ikhfa 

CS 2018 



 

 
 

Anisya 
Nursyah 
Gusman 

Implementasi Chain Code dan Learning Vector Quantization (LVQ) untuk 
Pengenalan Karakter Huruf Jepang Katakana 

CS 2018 

Vivi sriandrita Clustering Data Pelanggaran Lalu Lintas Kota Pekanbaru Menggunakan 
Algoritma K-Means (Studi Kasus: Polresta Pekanbaru) 

CS 2018 

Leo Ari 
Wibowo 

NAMED ENTITY RECOGNITION (NER) PADA TWEET IKLAN MENGGUNAKAN 
METODE K-NEAREST NEIGHBOR (k-NN) 

CS 2018 

Akhbar 
Setiawan 

Klasifikasi Bot Berdasarkan Perilaku Pengguna Dengan Naive Bayes 
Classifier Pada Twitter 

CS 2018 

Yulistira Dwi 
Riastuti 

Klasifikasi Hobi Pengguna Twitter Menggunakan Metode K-Nearest 
Neighbor Untuk Mendapatkan Target Konsumen Pada Penjualan Souvenir 
Olahraga 

CS 2018 

Septian 
Nugraha 

Penerapan Modified K-Nearest Neighbor (MK-NN) Dalam Memprediksi 
Kekuatan Kinerja Struktur Bangunan Gedung Beton Terhadap Gempa 

CS 2018 

Robi Anggara Penerapan Kombinasi Metode MKNN dan Naive Bayes untuk Prediksi 
Putusan Perkara Pertanahan 

CS 2018 

Sugeng 
Supriadi 

Klasifikasi Penempatan Posisi Pemain Basket Menggunakan Metode 
Modified K-Nearest Neighbor 

CS 2018 

Guruh Marwan 
Atmojo 

CLUSTERING PENYEDIA PENGADAAN BARANG/JASA PEMERINTAH 
PROVINSI RIAU MENGGUNAKAN ALGORITMA K-MEANS 

CS 2018 

Santi Widya 
Lestari 

Penerapan Naïve Bayes Classifier Untuk Tingkat Resiko Penyakit Stroke 
Studi Kasus : Rumah Sakit Islam Ibnu Sina Bukitinggi 

CS 2018 

Niko Arianto Penerapan Seleksi Fitur Fast Correlation Based Filter Pada Metode 
Modified K-Nearest Neighbor Untuk Mengklasifikasi Serangan Jaringan 
Komputer Menggunakan Dataset KDD CUP 1999 

CS 2018 

Wisnu Dicky 
Widiantara 

Klasifikasi Genre 
Musik Menggunakan Metode Modified K-Nearest Neighbor 

CS 2018 

Efrises Nasdo 
Elta 

Klasterisasi Performa Pemain 
Sepakbola Liga Indonesia Menggunakan Algoritma K-Means (Studi Kasus: 
Indonesia Soccer Championship 2016) 

CS 2018 

Arianto Eka 
Putra 

Sistem Rekomendasi Pemilihan Handphone Menggunakan K- Nearest 
Neighbour (KNN) 

CS 2018 



 

 
 

CENDRA 
IRAWAN 

PENERAPAN METODE ADAPTIVE NEURO FUZZY INFERENCE SYSTEM 
(ANFIS) UNTUK PREDIKSI PERKEMBANGAN USAHA PERDAGANGAN DI 
KOTA PEKANBARU  

CS 2018 

SRI INDAH 
DARLIANTI 

Penerapan Algoritma Particle Swarm Optimization dalam Optimasi Tata 
Letak Barang di Gudang Farmasi Studi Kasus UPTD Puskesmas Kampar Kiri 

CS 2018 

HERMANSYAH IMPLEMENTASI ALGORITMA FREQUENT PATTERN GROWTH PADA 
PENDISTRIBUSIAN BARANG 

CS 2018 

CENDRA 
IRAWAN 

PENERAPAN METODE SINGLE EXPONENTIAL SMOOTHING (SES) UNTUK 
PREDIKSI PERKEMBANGAN USAHA PERDAGANGAN DI KOTA PEKANBARU  

CS 2018 

RECVY INEKA 
PUTRA 

KLASIFIKASI AKUN PROSTITUSI DI INSTAGRAM MENGGUNAKAN METODE 
K-NEAREST NEIGHBOR 

CS 2018 

SULAIMAN PENERAPAN ALGORITMA DECLAT UNTUK PENCARIAN POLA PEMINJAMAN 
BUKU PADA PERPUSTAKAAN UIN SUSKA RIAU 

CS 2018 

MOHAMAD 
HENROMI 

PENERAPAN METODE K-MEANS DAN RADIAL BASIS FUNCTION (RBF) 
UNTUK MENENTUKAN JURUSAN SISWA BARU (STUDI KASUS : SMAN 5 
PEKANBARU) 

CS 2018 

HERLINA Identifikasi Pola Adverse Event pada Obat Diare Kandungan Loperamide 
Menggunakan Algoritma Frequent Pattern Growth (FP-Growth) 

CS 2018 

FRISCILLA 
NAYLA 

PENERAPAN ALGORITMA APRIORI UNTUK IDENTIFIKASI POLA ADVERSE 
EVENT  PADA PENGGUNAAN OBAT DEMAM  KANDUNGAN IBUPROFEN 

CS 2018 

YULIANA FITRI IMPLEMENTASI MODIFIED K-NEAREST NEIGHBOR (MKNN) DALAM 
MENGKLASIFIKASIKAN BANK YANG MENGALAMI KEPAILITAN DI 
INDONESIA 

CS 2018 

MACHFUD 
ILAHI 

PENERAPAN METODE MODIFIED K-NEAREST NEIGHBOR (MK-NN) DALAM 
MENENTUKAN PENERIMA DANA BANTUAN KARTU KELUARGA SEJAHTERA 
(KKS) (STUDI KASUS : DINAS SOSIAL KABUPATEN KAMPAR) 

CS 2018 

ALWI FADLI 
SIREGAR 

Penerapan Metode Algoritma Particle Swarm Optimization (PSO) Untuk 
Penentuan Posisi Terbaik Access Point (AP) 

CS 2018 

SYAIPUL 
RAHMAT 

PENERAPAN METODE NAIVE BAYES UNTUK MENENTUKAN PENERIMA 
PROGRAM KELUARGA HARAPAN (PKH) (STUDI KASUS : DINAS SOSIAL 
KABUPATEN KAMPAR) 

CS 2018 



 

 
 

RAHMAD RIZKI 
ADI 

Penerapan Metode Triple Exponential Smoothing Dalam Memprediksi 
Persediaan Tiket Bus Trans Metro Pekanbaru (Studi Kasus : UPT 
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Unsur Hara Tanaman Pisang 

CS 2018 

MASRIAL Implementasi Metode Case-Based Reasoning Menggunakan Algoritma 
Modifid K-Nearest Neighbor (MKNN) Untuk Mendiagnosa Penyakit 
Tuberkulosis 

CS 2018 

Agung Setiadi PENERAPAN ALGORITMA LATENT SEMANTIC INDEXING PADA SISTEM 
TEMU KEMBALI TERJEMAHAN AL-QURAN BAHASA INDONESIA 

CS 2018 

Cici Erza Safitri IMPLEMENTASI METODE VECTOR SPACE MODEL DAN SUFFIX TREE 
CLUSTERING PADA SISTEM TEMU KEMBALI INFORMASI DAN CLUSTERING 
E-JURNAL 

CS 2018 

Wahyu 
Apriyadi 
Sholihan 

Algoritma Apriori untuk Menemukan Pola Peminjaman Buku pada 
Perpustakaan (Studi Kasus: Dispusip Kota Pekanbaru)  

CS 2018 



 

 
 

fazrur rahman PENERAPAN AUTOMATIC QUERY EXPANSION (AQE) DAN SEARCH RESULT 
CLUSTERING (SRClus) PADA SISTEM TEMU KEMBALI TERJEMAHAN AL-
QUR’AN 

CS 2018 

NUR KHAIRATI Penerapan Information retrieval pada Sistem 
Monitoring Isu Publik Menggunakan Rocchio Relevance Feedback 

CS 2018 

FRISCILLA 
NAYLA 

PENCARIAN POLA ADVERSE EVENT PADA OBAT DEMAM GOLONGAN 
IBUPROFEN MENGGUNAKAN APRIORI 

CS 2018 

ASRI JUMAIDI ALGORITMA STEMMING TEKS BAHASA MELAYU KAMPAR (OCU) BERBASIS 
ATURAN 

CS 2018 

MIFTAHUL 
KHAIRAT 

IMPLEMENTASI K-MEANS CLUSTERING DAN VECTOR SPACE MODEL 
UNTUK MENCARI KALIMAT YANG MENGANDUNG IDE POKOK TEKS 
ARTIKEL BERBAHASA INDONESIA 

CS 2018 

DIAN 
WULANDARI 

Aplikasi Pemeriksaan Format Penulisan dan Isi Dokumen Laporan Kerja 
Praktek (Studi Kasus Jurusan teknik Informatika) 

CS 2018 

MAHARDIKA 
KHARISMA 
ADJIE 

PENERAPAN ATURAN ASOSIASI (ASSOCIATION RULES) PADA KELEBIHAN 
MUATAN (OVERLOAD) KENDARAAN ANGKUTAN BARANG 
MENGGUNAKAN ALGORITMA FP-GROWTH 

CS 2018 

ELVY MARISHA Penerapan Algoritma RABIN-KARP dan COSINE SIMILARITY Untuk 
Pemeriksaan Kesamaan Dokumen Tugas Makalah Mahasiswa (Studi 
Kasus: Teknik Informatika UIN SUSKA RIAU) 

CS 2018 

Wartiwi PENENTUAN TINGKAT KEMIRIPAN LAPORAN KERJA PRAKTEK 
MENGGUNAKAN METODE PEMBOBOTAN TERM FREQUENCYINVERSE 
DOCUMENT FREQUENCY DAN COSINE SIMILARITY 

CS 2018 

Liza 
Mainardianty 

Pengenalan Isyarat Tangan Menggunakan Metode Backpropagation 
Neural Network dan Deteksi Tepi Sobel 

CS 2018 

Agus Priadi APLIKASI PENGUJIAN MUTU BERAS MENGGUNAKAN FUZZY INFERENCE 
SYSTEM (FIS) METODE MAMDANI 

CS 2018 

Tama Asrory 
Ridhana 

APLIKASI IDENTIFIKASI SIDIK JARI BERBASIS ANDROID DENGAN 
MENERAPKAN METODE PCA(Principal Component Analysis)-BPNN(Back 
Propagation Neural Network) 

TI 2018 



 

 
 

Irfan Maulana Penerapan Learning Vector Quantization (LVQ) Pada Klasifikasi Kanker 
Payudara (Breast Cancer) dari Citra Mammogram Menggunakan 
Segmentasi Otsu 

CS 2018 

Ulfah adzkia Penerapan Local Binary Pattern dan Learning Vector Quantization pada 
Klasifikasi Citra Garis Utama Telapak Tangan 

CS 2018 

Arif Mudi 
Priyatno 

Penerapan Wavelet Haar dan Backpropagation Untuk Klasifikasi Diabetik 
Retinopati Berdasarkan Citra Retina Mata 

CS 2018 

HENNY 
PRATIWI 

Penerapan Metode Principle Component Analysis (PCA) dan Radial Basis 
Function (RBF) untuk Pengenalan Pola Daun Telinga Seseorang 

CS 2018 

Morina Lisa 
Pura 

PENERAPAN RADIAL BASIS FUNCTION (RBF) UNTUK MENENTUKAN 
TINGKAT KEMATANGAN BUAH TOMAT MENGGUNAKAN MODEL WARNA 
HSV   

CS 2018 

WINDA JUNIKA 
SARI 

PENERAPAN  LEARNING VECTOR QUANTIZATION 3 (LVQ3) UNTUK 
PENGENALAN CITRA DAUN TANAMAN OBAT TRADISIONAL DENGAN 
EKSTRASI CIRI BENTUK PRINCIPAL COMPONENT ANALYSIS (PCA) 

CS 2018 

muhammad 
paizal 

Perbandingan Algoritma Mean Filter dalam Mereduksi Noise pada Citra 
Digital 

CS 2018 

Vinni Mulvi 
Ananda 

Penerapan Pengolahan Citra Digital dan Adaptive Neuro Fuzzy Inference 
System (ANFIS) Dalam Klasifikasi Tanaman Herbal 

CS 2018 

MUHAMMAD 
FADHILUNNAS 

Rancang Bangun Keamanan Motor Menggunakan FingerPrint Dengan 
Metode Principal Component Analysis (PCA) 

CS 2018 

TRI DEPA 
RIASTA 

Penerapan Hue Saturation Value (HSV), Local Binary Pattens (LBP) dan 
Fuzzy Learning Vector Quantization (FLVQ) untuk Klasifikasi Keparahan 
Macula Edema Berdasarkan Citra Retina Mata 

CS 2018 

MOHAMAD 
HENROMI 

PENERAPAN METODE PRINCIPAL COMPONENT ANALYSIS (PCA) DAN 
RADIAL BASIS FUNCTION (RBF) UNTUK  PENGENALAN SIMBOL 
BERBAHAYA BERBAHAN KIMIA   

CS 2018 

ZELVI 
FERNANDO 

Penerapan Fuzzy Learning Vector Quantization (FLVQ) pada Klasifikasi 
Diabetic Macular Edema Berdasarkan Citra Retina Mata menggunakan 
Hue Saturation Value (HSV) dan Gray Level Co-occurant Matrix (GLCM) 

CS 2018 



 

 
 

OKI PRIANTO IDENTIFIKASI JENIS MANGGA BERDASARKAN TEKSTUR DAN WARNA 
DAUN MANGGA MENGGUNAKAN METODE LEARNING VECTOR 
QUANTIZATION 2 

CS 2018 

MHD ALI 
USMAN HSB 

IDENTIFIKASI KUALITAS TELUR AYAM BERDASARKAN WARNA CANGKANG 
MENGGUNAKAN GLCM DAN HSV DENGAN METODE K-NEAREST 
NEIGHBOR (KNN) 

CS 2018 

OKI PRIANTO Klasifikasi jenis mangga berdasarkan tekstur daun menggunakan metode 
Gray Level Co-Occurrance Matrix dan Radial Basis Function 

CS 2018 

NURHAYATI Pengolahan Citra Daging Babi dan Daging Sapi Menggunakan Metode 
Klasifikasi K-Nearest Neighbor dan Particle Swarm Optimization 

CS 2018 

SYUKRON 
KHUSYAIRI JE 

IDENTIFIKASI MUTU FISIK BERAS MENGGUNAKAN METODE WATERSHED CS 2018 

SYUKRON 
KHUSYAIRI JE 

PENERAPAN METODE WATERSHED PADA IDENTIFIKASI MUTU FISIK BERAS 
MENURUT BADAN STANDARISAI NASIONAL (BSN) 

CS 2018 

PUTRI MELATI PENERAPAN PENGOLAHAN CITRA DIGITAL MENGGUNAKAN  K-NEAREST 
NEIGHBOR (KNN) DAN LOCAL BINARY PATTERN (LBP) DALAM KLASIFIKASI 
TANAMAN HERBAL 

CS 2018 

MUHAMMAD 
ROFI SAPUTRA 

Klasifikasi jenis Gaharu berdasarkan tekstur dan warna buah 
menggunakan metode adaptive neuro fuzzy inference system (ANFIS) 

CS 2018 

NICKY 
ANGGRAINI 

PENERAPAN ALGORITMA ARTIFICIAL IMMUNE SYSTEM UNTUK 
KLASIFIKASI CITRA TINGKAT KEMATANGAN TANDAN BUAH SEGAR KELAPA 
SAWIT 

CS 2018 

NURUL ILMI 
LAILATAL 
FAJRIYAH 

KLASIFIKASI CITRA KUPU-KUPU MENGGUNAKAN CIRI TEKSTUR DAN 
RUANG WARNA HSV 

CS 2018 

Runia 
Rachmaniar 

 Pengenalan Karakter Huruf Hijaiyah Menggunakan Metode Modified 
Direction Feature (Mdf) Dan Metode Learning Vector Quantization 3 (Lvq 
3) 

CS 2018 

Al Hafiz Yunas Penerapan Metode SVM Untuk Klasifikasi Tweet Transaksi E-Commerce di 
Twitter 

CS 2018 

Ririe badzlina 
adani 

Klasifikasi Bahasa yang Mirip (Bahasa Indonesia dan Bahasa Malaysia) 
Menggunakan Metode Support Vector Machine 

CS 2018 



 

 
 

tifani 
wulandari 

Klasifikasi Jenis Emosi dari Tweet Berbahasa Indonesia Menggunakan 
Metode Support Vector Machine  

CS 2018 

Annisa 
Ulkhairah 
Herdi 

klasifikasi tweet penghinaan agama islam pada media sosial 
twittermenggunakan metode support vector machine  

CS 2018 

Nurhazilah ALGORITMA PENGUBAHAN KALIMAT TIDAK BAKU MENJADI KALIMAT 
BAKU PADA TWEET 

CS 2018 

Hasnul nadawi Analisa Sentimen Masyarakat Terhadap Kinerja Kepala Negara 
Menggunakan Algoritma Naive Bayes Classifier (NBC) Pada Twitter 

CS 2018 

Annisa Amalia Klasifikasi Fans dan Haters Berdasarkan Komentar Instagram 
Menggunakan Naive Bayes Classifier 

CS 2018 

Tri mueri 
sandes 

Klasifikasi tweet pelecehan online (online harassment) dengan 
menggunakan metode naive bayes classifier 

CS 2018 

Herino Putra KLASIFIKASI SENTIMEN LAYANAN OJEK ONLINE 
MENGGUNAKAN METODE NAÏVE BAYES CLASSIFIER  

CS 2018 

Leni auliya.z Klasifikasi Sentimen terhadap Aplikasi Shopee dengan Metode Naïve 
Bayes 
Classifier Berdasarkan ulasan di Google play 

CS 2018 

SUKAMTO KLASIFIKASI AKUN SPAM DI INSTAGRAM MENGGUNAKAN METODE K-
NEAREST NEIGHBOR 

CS 2018 

SUKAMTO KLASIFIKASI AKUN SPAM DI INSTAGRAM MENGGUNAKAN METODE K-
NEAREST NEIGHBOR 

CS 2018 

MUHAMMAD 
ALHADI 

Klasifikasi Sentimen Cyberbullying Pada Komentar Twitter Dengan 
Metode Naive Bayes  

CS 2018 

ISMA 
ALGHOSANI 

Klasifikasi dan Ekstraksi Informasi pada Tweet E Commerce CS 2018 

JUFIANTO 
HENRI 

KLASIFIKASI DAN EKSTRAKSI NAMA DAN LOKASI BENCANA ALAM DI 
TWITTER MENGGUNAKAN METODE NAIVE BAYES CLASSIFIER 

CS 2018 

ALRIDHO DWI 
PRASETYO 

Klasifikasi Spam Menggunakan Metode Modified K-Nearest Neighbor 
(Studi Kasus : Dataset Spambase UCI Machine Learning) 

CS 2018 

ALLIF 
SETIAWAN 

KLASIFIKASI SENTIMEN BERDASARKAN KOMENTAR PADA YOUTUBE 
MENGGUNAKAN NAÏVE BAYES CLASSIFIER 

CS 2018 



 

 
 

AISAH FITRI PERFORMA ALGORITMA MODIFIED K-NEAREST NEIGHBOR (MKNN) DAN 
NAÏVE BAYES CLASSIFIER (NBC) PADA KLASIFIKASI UJARAN KEBENCIAN 
TERHADAP  AGAMA ISLAM  

CS 2018 

ABDUL AZIZ PEMBUATAN PROFIL PENGGUNA TWITTER DENGAN K-NEAREST 
NEIGHBOR 

CS 2018 

MHD.REZKI 
SAHBAN 
HASIBUAN 

KLASIFIKASI SENTIMEN PADA VIDEO YOUTUBE CHANNEL (NET.TV) 
MENGGUNAKAN METODE NAÏVE BAYES CLASSIFIER 

CS 2018 

DARAYANI SRI 
ARIFAH 

KLASIFIKASI UJARAN KEBENCIAN TERHADAP TOKOH PUBLIK PADA MEDIA 
SOSIAL TWITTER DENGAN METODE SUPPORT VECTOR MACHINE 

CS 2018 

ANINDYA 
NANDA 
ROZANA 

KLASIFIKASI KOMENTAR BULLYING PADA INSTAGRAM MENGGUNAKAN 
METODE K-NEAREST NEIGHBOR 

CS 2018 

DIKY 
ARWANTO 

KLASIFIKASI TOPIK DAN SENTIMEN TERHADAP KOMENTAR PADA VIDEO 
YOUTUBE MUSISI DENGAN METODE NAÏVE BAYES CLASSIFIER 

CS 2018 

IRWANDA ANALISA SENTIMEN PADA TWEET TERHADAP TRANSGENDER DENGAN 
MENGGUNAKAN METODE SUPPORT VECTOR MACHINE 

CS 2018 

TIA SARI 
INDAYANI 

Klasifikasi Kepribadian Big Five Personality Berdasarkan Tweet 
menggunakan Metode Support Vector Machine (SVM) 

CS 2018 

MHD. ZAMIL DETEKSI KALIMAT OFENSIF PADA MEDIA SOSIAL TWITTER 
MENGGUNAKAN METODE NAÏVE BAYES CLASSIFIER 

CS 2018 

RANI SESRIKA PENEMUAN KATA DASAR DALAM BAHASA KAILI MENGGUNAKAN 
PENDEKATAN MORFOLOGI BAHASA KAILI 

CS 2018 

INTANIA 
SAFITRI 

PENERAPAN METODE AYDIN DAN TASCI DALAM MENGANALISIS E-
LEARNING READINESS DI UIN SULTAN SYARIF KASIM RIAU 

CS 2018 

MURSYIDA 
FADHILLAH 

ANALISIS SENTIMEN KOMENTAR  PADA AKUN  YOUTUBE BEAUTY 
VLOGGER  (STUDI KASUS : RACHEL GODDARD) MENGGUNAKAN SUPPORT 
VECTOR MACHINE 

CS 2018 

RIDHO 
DARMAWAN 

IMPLEMENTASI METODE K-NEAREST NEIGHBOR (KNN) UNTUK 
IDENTIFIKASI UJARAN KEBENCIAN TERHADAP TOKOH POLITIK PADA 
TWITTER 

CS 2018 

EKO SAPUTRA Pemodelan Topik Dengan Chating Pada Grup Messager Whatsapp   CS 2018 



 

 
 

FITRIANI PENERAPAN ALGORITMA COSINE SIMILARITY dan MKNN UNTUK 
PENENTUAN REVIEWER PADA SISTEM INFORMASI TUGAS AKHIR  

CS 2018 

M KHALIF 
AKBAR 

KLASIFIKASI MENGGUNAKAN METODE SUPPORT VECTOR MACHINE 
UNTUK MENEMUKAN BOT SPAMMER PADA TWITTER 

CS 2018 

RAHMAN 
ADITYA 

ANALISIS SENTIMEN TERHADAP MASKAPAI LION AIR PADA MEDIA SOSIAL 
TRIPADVISOR MENGGUNAKAN METODE K-NEAREST NEIGHBOR 

CS 2018 

FATIMAH 
SEPTIA 
CHAYATI 

KLASIFIKASI EMOSI PADA TWEET MENGGUNAKAN METODE SUPPORT 
VECTOR MACHINE 

CS 2018 

NURFADILLAH 
MZ 

KLASIFIKASI TWEET PADA TWITTER BERDASARKAN MINAT DENGAN 
METODE SUPPORT VEKTOR MACHINE (SVM)   

CS 2018 

DESVINA 
WULANDARI 

KLASIFIKASI KOMENTAR PADA PLAY STORE DENGAN MENGGUNAKAN 
METODE MODIFIED K-NEAREST NEIGHBOR (MKNN) 

CS 2018 

ANDRE VARI 
ANTONI 

ANALISA SENTIMEN TWITTER TERHADAP LAYANAN OVO MENGGUNAKAN 
METODE NAÏVE BAYES CLASSIFIER 

CS 2018 

ANDRE M 
JUNAIDI 

ANALISIS SENTIMEN BODY SHAMING PADA KOMENTAR INSTAGRAM 
MENGGUNAKAN METODE NAIVE BAYES CLASSIFIER 

CS 2018 

Abdullah 
Hakim 

KLASIFIKASI SENTIMEN TERHADAP BUKALAPAK DENGAN MENGGUNAKAN 
METODE NAÏVE BAYES CLASSIFIER 

CS 2018 

Ria Nurulita Penerapan Metode Modified K-Nearest Neighbor (Mknn) Dalam Analisis 
Sentimen Komentar Politik (Studi Kasus: Pemilihan Gubernur DKI Jakarta 
2017 Dari Status Fanspage Facebook ) 

CS 2018 

Nurmayani Klasifikasi akun Alay di Twitter dengan menggunakan metode Naïve Bayes 
Classifier 

CS 2018 

Rinaldi 
Syarfianto 

Klasifikasi Kepribadian Akun Twitter Berdasarkan Tweet Menggunakan 
Metode Naive Bayes 

CS 2018 

Radi Juansyah Penerapan Algoritma K-Nearest Neighbor Untuk Mengklasifikasikan 
Kepribadian Berdasarkan Teori 
Kepribadian Big Five Personality Pemilik Akun Twitter 

CS 2018 

ZULFAKHRI KLASIFIKASI TINGKAT DEPRESI PENGGUNA MEDIA SOSIAL TWITTER 
MENGGUNAKAN METODE SUPPORT VECTOR MACHINE 

CS 2018 



 

 
 

ANNA ZIFAH PERFORMA ALGORITMA SUPPORT VECTOR MACHINE  DAN K-NEAREST 
NEIGHBOR UNTUK KLASIFIKASI  SIFAT KEPRIBADIAN BIG FIVE FACTORS 

CS 2018 

Selly Dwinta 
Putri 

Sistem Penilaian Resiko Keamanan Sistem Informasi Dengan 
Perbandingan Metode Simple Additive Weighting (SAW) Dan Analytical 
Hierarchy Process (AHP) 

CS 2018 

HAFDAL 
SAPUTRA 

Sistem Penentuan Posisi Pemain Basket Menggunakan Metode NAIVE 
BAYES 

CS 2018 

Agus Saputra PENERAPAN METODE SIMPLE ADDITIVE WEIGHTING DAN ANALYTICAL 
HIERARCHY PROCES UNTUK PEMILIHAN BIRO PERJALANAN HAJI DAN 
UMROH 

CS 2018 

Bayu 
kurniawan 

Pemilihan Sekolah 
taman Kanak – Kanak Menggunakan Metode Analytical Hierarcy Process 
dan Simple 
Additive Weighting 

CS 2018 

Bisma 
Okmarizal 

Penerapan Pemilihan Produk Tupperware Terlaris 
Menggunakan Metode Fuzzy Analytical Hierarchy Process (F-AHP) 

CS 2018 

ADE 
SUPRIATIN 

PENENTUAN JENIS TANAMAN MENGGUNAKAN FUZZY-ANALYTIC 
HIERARCHY PROCESS DAN OPTIMASI LAHAN MENGGUNAKAN 
ALGORITMA GENETIKA 

CS 2018 

TANIA 
NOVERA 
SANDY 

PENERAPAN METODE MULTIFACTOR EVALUATION PROCESS (MFEP) 
UNTUK PENENTUAN PEMANEN TERBAIK PER PERIODIK PADA 
PERKEBUNAN KELAPA SAWIT  

CS 2018 

MINGGUS 
AWIT 
PANGESTU 

Sistem Rekomendasi Pemilihan Notebook Dengan Menggunakan Metode 
Item Based Collaborative Filtering 

CS 2018 

TRIARI DIAN 
YUSTIKA 

Penerapan Algoritma Apriori Untuk Putusan Perkara Perceraian 
Pengadilan Agama Pekanbaru 

CS 2018 

ZULFAKHRI IMPLEMENTASI METODE MULTI-OBJECTIVE OPTIMIZATION ON THE BASIS 
OF RATIO ANALYSIS (MOORA) DALAM REKOMENDASI TOKO ONLINE 

CS 2018 

HIDAYATI 
RUSNEDY 

Perbandingan Metode Fuzzy AHP dan Fuzzy ANP dalam Multi Attribute 
Decision Making (Studi Kasus : Rekomendasi Pemilihan Handphone dan 
Laptop) 

CS 2018 



 

 
 

IRWAN NAULI 
SIMATUPANG 

SISTEM PENDUKUNG KEPUTUSAN IDENTIFIKASI  KEBUTUHAN 
PENINGKATAN SOFT SKILL  PEGAWAI BANK MANDIRI DENGAN METODE 
FUZZY SUGENO 

CS 2018 

FITRI DIANSARI APLIKASI PENGUKURAN KINERJA KNOWLEDGE SHARING AKADEMISI DI 
LINGKUNGAN FAKULTAS SAINS DAN TEKNOLOGI 

CS 2018 

ELPHI FITRIANI IMPLEMENTASI FUZZY-AHP UNTUK REKOMENDASI BANTUAN DAN 
PINJAMAN BAGI USAHA MIKRO KECIL MENENGAH 

CS 2018 

M. AFDHAL 
FADILLAH 
FARIED 

REKOMENDASI TOPIK TUGAS AKHIR DENGAN PENERAPAN BERBASIS 
INFORMATION RETRIEVAL DAN FUZZY ANALYTICAL PROCESS NETWORK 

CS 2018 

RATNA JUITA PENERAPAN METODE ANALYTICAL HIERARCHY PROCESS (AHP) DAN 
SIMPLE  ADDITIVE WEIGHTING (SAW) PADA PENENTUAN KESESUAIAN 
JENIS LAHAN PERTANIAN UNTUK BUDIDAYA TANAMAN BUAH-BUAHAN 

CS 2018 

FIRMA 
AKSANA PUTRI 

PERANCANGAN SISTEM PENDUKUNG KEPUTUSAN PADA PRIORITAS 
PENGEMBANGAN INDUSTRI KECIL MENENGAH (IKM) DENGAN METODE 
WP (WEIGHTED PRODUCT) (Studi Kasus: UKM Riau, Kota Pekanbaru) 

CS 2018 

RACHMAD 
FADILLAH 

PENERAPAN METODE WEIGHTED PRODUCT DALAM SISTEM PENDUKUNG 
KEPUTUSAN PEMILIHAN RUMAH SAKIT UNTUK BERSALIN 

CS 2018 

TRI HAERANI Sistem Pendukung Keputusan Penentuan Calon Penerima Beasiswa 
Kabupaten Rokan Hilir 

CS 2018 

FIRMANSYAH IMPLEMENTASI METODE FUZZY TOPSIS DALAM MEMILIH LOKASI 
PEMASARAN YANG STRATEGIS 

CS 2018 

ANGGA 
ALBENI 

SISTEM PENYELEKSIAN BANTUAN RUMAH LAYAK HUNI MENERAPKAN 
METODE FUZZY ANALYTICAL HIERARCHY PROCESS 

TI 2018 

Luthfi 
Alamsyah 

Sistem Informasi Persediaan Barang Menggumakan Metode Economic 
Order Quantity (EOQ) dan Re Order Point (ROP).(Studi Kasus : PT. 
Cemindo Gemilang Ware House Dumai) 

TI 2018 

DWI UTARI 
ISWAVIGRA 

MULTIPLE PERSPEKTIF DALAM IDENTIFIKASI PROFILE USER DAN 
SMARTPHONE DENGAN METODE FUZZY ANALYTICAL HIERARCHY 
PROCESS (F-AHP) 

CS 2018 



 

 
 

RIPALDI AFIF Sistem Informasi Penilaian Kinerja Pegawai Menggunakan Metode 
Balanced Scorecard dan Analytic Hierarchy Prosess (Studi Kasus : Rumah 
Sakit Umum Daerah Arifin Achmad) 

TI 2018 

Nico Sutiawan Penerapan Metode Algoritma Genetika Pada Optimasi Penjadwalan 
Produksi Untuk Minimasi Makespan  

CS 2018 

Yudistira Dwi 
Nugraha 

Penerapan Algoritma Genpetika Untuk Penentuan Menu Diet Bagi 
Penderita Penyakit Degeneratif Komplikasi Diabetes Melitus Dengan 
Gagal Ginjal Kronik 

CS 2018 

Dedi Alpandi OPTIMASI KOMPOSISI PENCAMPURAN PAKAN AYAM 
BROILER MENGGUNAKAN METODE MULTI 
OBJECTIVE GENETIC ALGORITHM 
(MOGA) 

CS 2018 

MURSYIDA 
FADHILLAH 

PENERAPAN ALGORITMA GENETIKA UNTUK PERMASALAHAN OPTIMASI 
DISTRIBUSI BARANG DUA TAHAP  
(STUDI KASUS PT.TRI SAPTA JAYA) 

CS 2018 

SYARIFATUN 
NISSA 

PENERAPAN OPTIMASI MODIFIED K-NEAREST NEIGHBOR 
MENGGUNAKAN ALGORITMA GENETIKA PADA PREDIKSI KUALITAS 
UDARA DI PEKANBARU 

CS 2018 

JASRIADI 
HASYIR 

IMPLEMENTASI ALGORITMA GENETIKA UNTUK OPTIMASI KOMPOSISI 
MAKANAN BAGI PENDERITA KANKER LIMFOMA 

CS 2018 

MUHAMMAD 
SYAFI'I 

Optimasi Tata Letak Obat dengan Menggunakan Algoritma Genetika 
(Studi Kasus: Apotek Rumah Sakit Prof. Dr. Tabrani Pekanbaru) 

CS 2018 

DEFRI YENGKY OPTIMASI PARAMETER PADA BACKPROPAGATION BERBASIS ALGORITMA 
GENETIKA UNTUK PREDIKSI HARGA CRUDE PALM OIL 

CS 2018 

AFIF ALFIKRI Optimasi Penjadwalan Mahasiswa Koas Menggunakan Algoritma 
Genetika 

CS 2018 

SRI INDAH 
DARLIANTI 

OPTIMASI FUZZY TIME SERIES DENGAN ALGORITMA GENETIKA UNTUK 
MEMPREDIKSI KUALITAS UDARA DI PEKANBARU 

CS 2018 

DEFRI YENGKY OPTIMASI BACKPROPAGATION BERBASIS ALGORITMA GENETIKA UNTUK 
PREDIKSI PENGUNJUNG PERPUSTAKAAN UIN SUSKA RIAU 

CS 2018 

AYUNI 
FAMELA 

PENERAPAN ALGORITMA GENETIKA DAN BACKPROPAGATION DALAM 
OPTIMASI PERAMALAN PRODUKSI AIR PDAM PEKANBARU 

CS 2018 



 

 
 

RIZKI ILAHI Optimasi Metode Backpropagation menggunakan Algoritma Genetika 
untuk Peramalan Jumlah Kunjungan Wisatawan Mancanegara ke 
Indonesia 

CS 2018 

SRI INDAH 
DARLIANTI 

PENERAPAN REGRESI LINIER DENGAN ALGORITMA GENETIKA UNTUK 
MEMPREDIKSI KUALITAS UDARA DI PEKANBARU  

CS 2018 

AFIF ALFIKRI Radial Basis Function dengan optimasi Algoritma Genetika untuk prediksi 
luas area waspada penyakit Hawar Daun Bakteri pada tanaman Padi 

CS 2018 

RINANDA 
GUSTIAN 

IMPLEMENTASI ALGORITMA GENETIKA UNTUK OPTIMASI PENATAAN 
WIRELESS ACCESS POINT 

CS 2018 

RYAN WIRA 
ANDRIAN 

PENERAPAN METODE BACKPROPAGATION DAN ALGORITMA GENETIKA 
UNTUK MEMPREDIKSI INDEKS PEMBANGUNAN MANUSIA Se-INDONESIA  

CS 2018 

IMRON 
ROSADI 

REKOMENDASI REVIEWER TUGAS AKHIR MAHASISWA MENGGUNAKAN 
SUPPORT VECTOR MACHINE DAN ALGORITMA GENETIKA (Studi Kasus: 
Jurusan Teknik Informatika UIN SUSKA Riau) 

CS 2018 

RIZKI FAHLEVI Optimasi Modified K-Nearest Neighbor Menggunakan Algoritma Genetika 
Dalam Klasifikasi Penerima Beras Sejahtera 

CS 2018 

ARI ISMANTO OPTIMASI MODEL AUTOREGRESIVE MENGGUNAKAN ALGORITMA 
GENETIKA UNTUK MEMPREDIKSI KETERSEDIAAN CRUDE PALM OIL (CPO) 

CS 2018 

AHMAD 
FADHIL. ZS 

Analisa User Experience Sistem 
Informasi Manajemen Akademik Menggunakan Metode User Experience 
Heuristics(Studi Kasus: Sistem Informasi Manajemen Akademik 
Universitas Islam 
Riau  

TI 2018 

RIFKI 
ZUHDI.AR 

RANCANG BANGUN SISTEM FINANCIAL TECHNOLOGY KREDIT BERBASIS 
SYARI’AH MENGGUNAKAN METODE LEAN UX 

TI 2018 

NIA 
PARAMITHA 

PERANCANGAN DAN EVALUASI USER EXPERIENCE PADA WEBSITE 
BROSISPKU.COM 

TI 2018 

IKA YOLANDA Analisa dan Evaluasi User Experience Design Sistem Informasi Tugas Akhir 
Menggunakan Metode Lean UX (Studi Kasus: Jurusan Teknik Informatika 
UIN SUSKA Riau) 

TI 2018 

RAHMAD 
NIRWANDI 

PERANCANGAN UX (USER EXPERIENCE) WEBSITE LOWONGAN KERJA 
MENGGUNAKAN ISO 9126 

TI 2018 



 

 
 

MUHAMMAD 
MAULANA 

PERANCANGAN ANTARMUKA REPOSITORY UIN SUSKA RIAU 
MENGGUNAKAN METODE TASK CENTERED SYSTEM DESIGN (TCSD) 

TI 2018 

MEIRIDHA 
ELVIANA 

Chatbot Pembimbing Akademik Virtual dengan Menggunakan 
Pendekatan Natural Language Processing dan Naive Bayes Classifier 

CS 2018 

MELY 
ANGRIYANI 

Penerapan Metode Boyer Moore Untuk Rancang Bangun Aplikasi Chatbot 
Dengan Pendekatan Natural Language Processing 
(Studi Kasus: C3 PTIPD UIN Sultan Syarif Kasim Riau). 

CS 2018 

RENA ALFIANA Penerapan Naive Bayes Classifier dan Natural Language Processing untuk 
Klasifikasi Kelayakan Bertansaksi pada Online Shop Instagram 

CS 2018 

FIKRI 
SYAHPUTRA 

PERANCANGAN ALGORITMA STEMMING BAHASA BANJAR KUALA 
MENGGUNAKAN PENDEKATAN MORFOLOGI BAHASA BANJAR 

CS 2018 

FINA DEVIANA Algoritma Stemming untuk Baso Pelembang Berbasis Aturan Tata Bahasa CS 2018 
WINDRA 
PRASETYO 

ALGORITMA STEMMING TEKS PADA BAHASA MASSENREMPULU 
MENGGUNAKAN ATURAN TATA BAHASA 

CS 2018 

MUHAMMAD 
YAFI 

ALGORITMA STEMMING  BAHASA HULONTALO BERBASIS ATURAN TATA 
BAHASA 

CS 2018 

PEGGI 
FERNANDA 

STEMMING TEKS BAHASA MUNA MENGGUNAKAN ATURAN TATA BAHASA CS 2018 

BRURY 
ARISMANTO 

ALGORITMA STEMMING UNTUK BAHASA JAWA TEGAL BERBASIS 
MORFOLOGI 

CS 2018 

FAISAL ALFAJRI ALGORITMA STEMMING TEKS BAHASA BATAK SIMALUNGUN BERBASIS 
ATURAN 

CS 2018 

ADITYA TARLIN ALGORITMA STEMMING TEXT BAHASA KUTAI BERBASIS ATURAN CS 2018 
M SALAM 
SYAPUTRA 
HARAHAP 

ALGORITMA STEMMING TEKS BAHASA MELAYU RIAU PESISIR BERBASIS 
ATURAN TATA BAHASA 

CS 2018 

FAUZIAH 
OFIRA 

algortima stemming bahasa mentawai berbasis aturan tata bahasa CS 2018 

YULIANTI 
LEONITA 

ALGORITMA STEMMING UNTUK BAHASA KERINCI JAMBI BERBASIS 
ATURAN TATA BAHASA 

CS 2018 

RATNA SARI ALGORITMA STEMMING LI NIHA BERBASIS ATURAN TATA BAHASA CS 2018 



 

 
 

ADE 
RAMADHANI 

Algoritma stemming bahasa melayu ambon berdasarkan aturan tata 
bahasa 

CS 2018 

DESI SAGITA ALGORITMA STEMMING BAHASA WOLIO  BERBASIS ATURAN MORFOLOGI CS 2018 
DEKHA MULYA 
PUTRA 

ALGORITMA STEMMING BAHASA ACEH  MENGGUNAKAN BASIS ATURAN 
TATA BAHASA 

CS 2018 

PUTRA UTAMA ALGORITMA STEMMING BAHASA MELAYU DELI MENGGUNAKAN ATURAN 
MORFOLOGI 

CS 2018 

RISTIYANI ALGORITMA PENENTUAN KATA DASAR DARI BAHASA ALAY BERBASIS 
ATURAN  

CS 2018 

SUCI HIDAYATI PEMBANGKIT PARAFRASA BAHASA INDONESIA MENGGUNAKAN METODE 
RULE BASED 

CS 2018 

MUHAMMAD 
HAFIZ 

Aplikasi Pemetaan Sebaran Alumni Berbasis C-Means dan GIS TI 2018 

KIKI FATMALA 
SARI 

MENDETEKSI POTENSI KEBAKARAN HUTAN/LAHAN BERDASARKAN 
PERSEBARAN TITIK PANAS (HOTSPOT) MENGGUNAKAN METODE SELF 
ORGANIZING MAPS 

TI 2018 

yogi 
yochendra 

Pengamanan Pesan Teks Menggunakan Algoritma Modulo, Kompresi 
Huffman dan Least Significant Bit Modification 

TI 2018 

Dewi 
Kurniaesih 

PENERAPAN METODE TREEMAP UNTUK VISUALISASI DATA RUJUKAN 
PASIEN DAN JENIS PENYAKIT DI DINAS KESEHATAN PROVINSI RIAU 

CS 2018 

Dian Prasetyo VISUALISASI DATA MENGGUNAKAN METODE TREEMAP UNTUK 
PENGELOMPOKAN JENIS PENYAKIT DI PROVINSI RIAU 

CS 2018 

Raja Inal 
Siregar 

VISUALISASI DATA SEKOLAH KOTA PEKANBARU MENGGUNAKAN METODE 
DIAGRAM SUNBURST 

CS 2018 

Adi Surizal VISUALISASI MANAJEMEN RANJANG RUMAH SAKIT (STUDI KASUS: RSUD 
ARIFIN AHMAD) 

CS 2018 

DENDY 
KURNIAWAN 

Penerapan Metode Treemap untuk Visualisasi Monitoring dan Evaluasi 
Kinerja Operator 

CS 2018 

Alika Maharani Visualisasi Monitoring dan Evaluasi Kinerja Pelayanan Pembuatan Paspor 
Secara Manual Menggunakan Metode Treemap (Studi Kasus Kantor 
Imigrasi 
Kelas 1 Pekanbaru) 

CS 2018 



 

 
 

AGUS 
SUPRIYADIN 

Visualisasi Trafik Pengguna Jaringan Internet Uin Suska Riau 
Menggunakan Metode Treemap ( Studi Kasus PTIPD Uin Suska Riau ) 

CS 2018 

NADIYATUL 
LILKHAIR 
SUKRI 

VISUALISASI DATA PENYAKIT MENULAR DAN PENYAKIT TIDAK MENULAR 
MENGGUNAKAN METODE TREEMAP DI DINAS KESEHATAN KABUPATEN 
KAMPAR 

CS 2018 

RANADYA 
FENICA 
ZULFAR 

Visualisasi Data Rekapitulasi Barang Rampasan Menggunakan Metode 
Treemap Studi Kasus di Kejaksaan Tinggi Riau 

CS 2018 

Willy Yandri Penerapan Knowledge Management System Pada Dinas Perpustakaan 
Dan Kearsipan Kota Pekanbaru 

CS 2018 

Yehezkiel 
Saputra 
Tampubolon 

Pengenalan Suara Chord Pada Alat Musik Gitar Menggunakan Linear 
Predictive Coding dan Manhattan Distance 

CS 2018 

MAULANA 
RIFANDI 

Pengenalan Suara Pada Ketepatan Pelafalan Al-Qur’an Menggunakan 
Metode Linear Predictive Coding Dan Euclidean Distance 

CS 2018 

FEBBI FISTA 
TIRAZ 

Optimasi Pengangkutan Sampah Menggunakan Metode Ant Colony 
Optimization 

CS 2018 

Ali Umar Implementasi Configuration 
Management Database (CMDB) Menggunakan Framework ITIL Versi 3 
Studi 
Kasus: PTIPD UIN Suska Riau 

TI 2018 

Randa Nur 
Hidayat 

Penerapan Background Subtraction dan Operasi Morfologi Pada Sistem 
Pendeteksian dan Pelacakan Gerak Multiple Objek 

TI 2018 

hadilfa indra 
jaya 

IMPLEMENTASI PERAMALAN HASIL PRODUKSI KELAPA SAWIT DENGAN  
MENGGUNAKAN METODE REGRESI LINIERSEDERHANA DAN BERGANDA 
(Studi Kasus: PT.Perkebunan Nusantara V Kebun Terantam) 

CS 2018 

Muhammad 
Taslim 

Perbandingan Fuzzy Inferensi Sistem Tsukamoto Dan Mamdani 
Pada Klasifikasi Kerusakan Mesin Hydraulic Excavator 

CS 2018 

NURI SAPUTRA ANALISIS  TINGKAT USABILITY PADA ONLINE PUBLIC ACCESS CATALOG 
(OPAC)  (Studi kasus: Perpustakaan UIN Suska Riau)  

TI 2018 



 

 
 

TANIA 
NOVERA 
SANDY 

PENERAPAN MULTIFACTOR EVALUATION PROCESS (MFEP) UNTUK 
PENENTUAN PEMANEN TERBAIK 
PER PERIODIK 

CS 2018 

MUHAMMAD 
IKHSAN 

Penerapan Basis Path Testing dan Perhitungan Kompleksitas Algoritma 
Untuk Pengujian Sistem Informasi Akademik (Studi Kasus: iRaise 
Universitas Islam Negri Sultan Syarif Kasim Riau) 

CS 2018 

KHAIRUNNISA Penerapan Metode Hidden Markov Model pada Question Answering 
System untuk Hadits 

CS 2018 

M. FIKRI IHSAN PEMETAAN KEGIATAN PEMBERDAYAAN MASYARAKAT RUKUN WARGA 
BERDASARKAN PROFILE MATCHING 

CS 2018 

MUHAMMAD 
HAFIZ 

Performance Measurement System untuk Mengukur Knowledge Sharing 
Behavior dalam Diskusi Online  

CS 2018 

VERY DWI 
SETIAWAN 

IMPLEMENTASI PERATURAN MENTERI PENDAYAGUNAAN APARATUR 
NEGARA DAN REFORMASI BIROKRASI NOMOR 14 TAHUN 2017 PADA 
SISTEM PENILAIAN TINGKAT KEPUASAN PASIEN RUMAH SAKIT UMUM 
DAERAH ARIFIN ACHMAD 

CS 2018 
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