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ABSTRAK

Analisis sentimen dapat dikatakan sebagai opinion mining. Penelitian Analisis sentimen dapat di
lakukan pada sosial media Twitter. Namun dari sgjumlah penelitian analisis sentimen Twitter
bahasa Indonesia tidak dilakukan evaluasi kalimat negasi. Pada penelitian ini akan dilakukan
klasifikasi orientas sentimen dalam 3 jenis yaitu positif, negatif dan netral menggunakan
kombinasi K-Nearest Neighbor (k-NN) dan pendekatan lexicon. Topik penelitian ini adalah
menentukan analisis sentimen dari kasus politik, khususnya sentimen publik terhadap tokoh politik
pada kandidat calon presiden Republik Indonesia 2014. Algoritma k-NN pada penelitian ini akan
bertindak sebagai agoritma yang akan melakukan klasifikas orientas sentimen sementara.
Sedangkan pendekatan lexicon untuk dapat melakukan identifikasi kalimat netral pada tahapan
preprocessing query juga melakukan evalusi kalimat negasi. Pengujian sistem analisis sentimen
Twitter ini dilakukan dengan model confusion matrix pada data uji dan 10-fold Cross Validation
pada evaluas data latih untuk mendapatkan data latih terbaik. Pengujian juga dilakukan pada
penentuan nilai k pada algortima k-NN. Kesimpulkan dari pengujian kombinasi k-NN dan lexicon
dapat meningkatkan akurasi orientasi sentimen. Nilai k terbaik pada algortima k-NN adalah k=5
dan k=15. Sedangkan Metode yang terbaik adalah kombinasi B yang menggunakan pendekatan
lexicon dan algoritma k-NN dengan akurasi 82 %.

Kata Kunci: Analisis Sentimen, Kalimat Negasi, K-Nearest Neighbor, Lexicon, Algoritma,
Confusion Matrix, Cross Validation
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ABSTRACT

Sentiment analysis also called opinion mining. Sudy of sentiment analysis can be research on
twitter . However, a number of studies sentiment analysis of Twitter Indonesian sentence negation
not be evaluated. The study will be conducted orientation sentiment classification into 3 types:
positive, negative and neutral using a combination of K-Nearest Neighbor (k-NN) approach and
lexicon. The topic of this study is to determine the sentiment analysis of political cases, Especially
public sentiment against political figures on the presidential candidate of the Republic of
Indonesia 2014. The k-NN algorithm in this study will act as a classification algorithm that will
perform temporary sentiment orientation. While the lexicon approach to identifying sentence
neutral on preprocessing query stage also conduct evaluation of sentence negation. The testing of
sentiment analysis of Twitter using confusion matrix models to test data and 10-fold Cross
Validation to the evaluation of training data to get the best training data. tests were also done on
the determination of the value of k in the k-NN algorithm. Conclusion of testing a combination of
k-NN and lexicon can improve the accuracy of sentiment orientation. The best value of k in k-NN
algorithm is k = 5 and k = 15. While the best method is a combination approach that uses a
lexicon B and k-NN algorithm by about 82% in accuracy.

Key Words: Sentiment Analysis, Sentence Negation, K-Nearest Neighbor, Lexicon, Algorithm,
Confusion Matrix, Cross Validation
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DAFTAR SIMBOL

Flowchart

@ Terminator : Simbol terminator (Mulai/Selesai) merupakan tanda
bahwa sistem akan dijalankan atau berakhir.

Proses : Simbol yang digunakan untuk melakukan pemrosesan

data baik oleh user maupun komputer (sistem).

Q Verifikas : Simbol yang digunakan untuk memutuskan apakah
valid atau tidak validnya suatu kejadian.

E Data Sore : Simbol yang digunakan untuk mewakili suatu
penyimpanan data (database).

Data : Simbol yang digunakan untuk mendeskripsikan data yang
digunakan

@ Laporan : Simbol yang digunakan untuk menggambarkan
laporan.
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