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BAB IV

ANALISA DAN PERANCANGAN

Didalam bab ini akan menjelaskan tentang analisa dan perancangan aplikasi
prediksi yang menggunakan metode k- Nearest Neighbor (KNN). Metode
klasifikasi yang digunakan akan dianalisa dan dirancang sebagai landasan untuk
meémbangun aplikasi prediksi yang berbasis web. Setelah itu, dilakukan tahap
perancangan yang mana merupakan tahap kegiatan dalam menentukan rincian
aplikasi yang dibangun berdasarkan hasil analisa yang telah dilakukan sebelumnya.

Berikut pembahasannya :
4.1  Analisa Pengumpulan Data

Data yang digunakan pada penelitian ini adalah data putusan pengajuan
banding terdakwa pada tahun 2011-2015 di Pengadilan Tinggi Pekanbaru. Data

tersebut diunduh melalui situs www.putusan.mahkamahagung.go.id. Data yang

diunduh berbentuk file .pdf yang kemudian direkap secara manual dengan
mengelompokkan data-data ke dalam tabel. Data pertama yang diambil adalah
No.putusan.

Bentuk dari No.putusan pada file .pdf dapat dilihat pada Gambar 4.1 berikut ini.

PUTUSAN
Nomor 126/PID.B/2015/PT.PBR

Gambar 4.1 No putusan dalam bentuk pdf

Selanjutnya data yang diambil adalah nama, umur, jenis kelamin,

kebangsaan, agama, pekerjaan, perkara dapat dilihat pada Gambar 4.2.


http://www.putusan.mahkamahagung.go.id/
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Nama : SUPARNO,SH,MH ;
'Tempat Lahir : Cilacap ;
Umur/Tanggal Lahir : 49 Tahun/ 24 Juni 1965 ;
Jenis Kelamin : Laki-laki;
Kebangsaan : Indonesia;
Tempat tinggal : \Jalan Gotong Royong

Raya Nomor 3 RT.01/
RW.1, Kelurahan Sri
Meranti, Kecamatan
Rumbai, Kota Pekanbaru ;

Agama : Islam ;
Pekerjaan ; Polri ;

Gambar 4.2 Biodata Terdakwa

Data yang diambil berikutnya adalah data jenis perkara dan vonis di
Pengadilan Negeri. Berikut Gambar 4.3 data vonis dan denda terdakwa di

Pengadilan Negeri.

1. Menyatakan Terdakwa Suparno, SH.MH telah terbukti secara sah dan
meyakinkan bersalah melakukan tindak pidana melakukan Kkegiatan
perkebunan tanpa izin Menteri di dalam kawasan hutan sebagaimana diatur
dan diancam pidana dalam Pasal 17 ayat (2) huruf b Jo. Pasal 92 ayat (1)
huruf a UU RI Nomor 18 Tahun 2013 Tentang Pencegahan dan
Pemberantasan Perusakkan Hutan;

2. Menjatuhkan pidana terhadap Terdakwa Suparno, SH.MH dengan pidana
penjara selama 3 (tiga) tahun dikurangi selama terdakwa berada dalam

tahanan sementara dengan perintah agar Terdakwa tetap ditahan dan

denda sebesar Rp. 1.500.000.000,- (satu miliar lima ratus juta rupiah)

subsider 3 (tiga) bulan kurungan;

Gambar 4.3 Jenis-jenis Perkara dan Vonis Pengadilan Negeri

Selanjutnya data keadaan yang memberatkan dan meringankan terdakwa

dapat dilihat pada Gambar 4.4 di bawah ini.

Keadaan memberatkan:

1.perbuatan terdakwa bertentangan dengan program pemerintah

Keadaan meringankan :

1.Terdakwa belum pernah dihukum.

2.Terdakwa mempunyai istri dan beberapa anak yang masih kecil dan
memerlukan perawatan.

3. Terdakwa terbukti hanya merupakan peserta yang pasif dan hanya

melakukan peran kecil dalam pelaksanaan kejahatan.

Gambar 4.4 Keadaan Memberatkan dan Meringankan Terdakwa

V-2
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Berikutnya data vonis dan denda terdakwa di Pengadilan Tinggi Pekanbaru,

dapat dilihat pada Gambar 4.5 dibawah ini.

MENGADILI SENDIRI ;

- Menyatakan Terdakwa SUPARNO, SH.MH tersebut di atas telah terbukti secara
sah dan meyakinkan bersalah melakukan tindak pidana “ Dengan Sengaja dan

Tanpa ljin Melakukan Budi Daya Tanaman Perkebunan *

Menjatuhkan pidana kepada Terdakwa dengan pidana penjara selama 1 (satu)

tahun dan 6 (enam) bulan dan denda sejumlah Rp 1.500.000.000.- (satu miliyar

Gambar 4.5 Vonis dan Denda Pengadilan Tinggi

Berikut adalah Tabel yang berisikan atribut dan keterangan beserta isi dari

parameter pengajuan banding terdakwa.

Tabel 4.1 Data Atribut Putusan Pengajuan Banding

Atribut Keterangan Isi

NO Nomor Urut Nomor Urut

NP Nomor Putusan Nomor Putusan

Nama Nama Terdakwa Nama Terdakwa

Umur Umur Terdakwa Umur Terdakwa

IK Jenis Kelamin Jenis Kelamin

Kebangsaan Negara asal Negara asal

Agama Agama yang dianut Agama yang dianut

Pekerjaan Mata pencarian Mata pencarian

Perkara Kasus Terdakwa Kasus Terdakwa

Vonis PN Lama hukuman di Lama hukuman di Pengadilan Negeri
Pengadilan Negeri

Denda PN Denda yang dibayar Denda yang dibayar

KB1 Keadaan yang Terdakwa sudah pernah dihukum
memberatkan 1

KB2 Keadaan yang Perbuatan Terdakwa membuat resah
memberatkan 2 masyarakat.

KB3 Keadaan yang Terdakwa akwa berbelit-belit dan tidak
memberatkan 3 berterus terang dalam memberikan

V-3
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keterangannya sehingga mempersulit
jalannya persidangan

KB4 Keadaan yang Terdakwa tidak sopan dalam persidangan
memberatkan 4
KB5 Keadaan yang perbuatan Terdakwa bertentangan dengan
memberatkan 5 program pemerintah
KB6 Keadaan yang Perbuatan Terdakwa merugikan korban
memberatkan 6
KB7 Keadaan yang Perbuatan Terdakwa dapat merusak
memberatkan 7 generasi muda, secara fisik maupun non
fisik
KB8 Keadaan yang Pelaksanaan kejahatan yang dilakukan
memberatkan 8 Terdakwa menunjukkan adanya derajat
keahlian yang tinggi dan adanya
perencanaan terlebih dahulu (a high
degree of professionalism and
premeditation)
KR1 Keadaan yang Terdakwa belum pernah dihukum.
meringankan 1
KR 2 Keadaan yang Terdakwa belum sempat menikmati
meringankan 2 daripada hasil kejahatannya.
KR 3 Keadaan yang Terdakwa relatif masih muda, sehingga
meringankan 3 diharapkan dapat memperbaiki
perbuatannya dimasa yang akan datang.
KR 4 Keadaan yang Terdakwa bersikap sopan dan mengakui
meringankan 4 terus terang perbuatannya sehingga
memperlancar jalannya proses
persidangan
KR 5 Keadaan yang Terdakwa berjanji tidak akan mengulangi
meringankan 5 perbuatannya
KR 6 Keadaan yang Terdakwa merupakan satu-satunya tulang
meringankan 6 punggung ekonomi bagi keluarganya.
KR 7 Keadaan yang Terdakwa mempunyai istri dan beberapa
meringankan 7 anak yang masih kecil dan memerlukan
perawatan.
KR 8 Keadaan yang Terdakwa terbukti hanya merupakan
meringankan 8 peserta yang pasif dan hanya melakukan
peran kecil dalam pelaksanaan kejahatan.
Monis PT Lama hukuman di Lama hukuman di Pengadilan Tinggi
Pengadilan Tinggi
Denda PT Denda yang di bayar Denda yang di bayar
Hakim Ketua hakim Ketua hakim
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) oo 2 | Rutusan

Hasil putusan

Hasil putusan

£523 Setelah melalui proses rekapitulasi total data yang digunakan pada

penelitian ini adalah 988 dengan 30 atribut. Diantaranya adalah nomor urut, nomor

== _1' putusan pengadilan tinggi, nama, umur, jenis kelamin, kebangsaan, agama,

pekerjaan, perkara, vonis pengadilan negeri, denda pengadilan negeri, keadaan

memberatkan 1, keadaan
memberatkan 4, keadaan
memberatkan 7, keadaan
meringankan 2, keadaan
meringankan 5, keadaan

memberatkan 2, keadaan memberatkan
memberatkan 5, keadaan memberatkan
memberatkan 8, keadaan meringankan
meringankan 3, keadaan meringankan

meringankan 6, keadaan meringankan

Data penelitian yang digunakan dijabarkan pada Tabel 4.2.

Tabel 4.2 Data Penelitian

3, keadaan
6, keadaan
1, keadaan
4, keadaan
7, keadaan

meringankan 8, vonis pengadilan tinggi, denda pengadilan tinggi, hakim, putusan,

= No ND Perkara Nama Umur| JK langsigam ketjaerkalYPN(DPNKB {B 2B XBKBYB KB [BXR{R{RJRSRYRER TR VPT inda| Hakim |Putusan
1| 26/PI0.SUS - TPR{205IPT MURSAHR E3L |Indor|lsham| PMS (Pida1Tak) G000 1) 1) 0 0f 1 1) 0] 0) 0 1 0f 0] 0] 0] 0] 0|feahun |50.00Eddy isdiar| ditelk
2| 300PI0SUS-TRRZ0SIPT|BURHANUOOIN | 36|L  {Indanlslam| Pery|pidar 1Tak 5000 0 1 30 1) 0 0] 0 1 1{ 0] 00 0] 0] 0] 0f 0fTeahun |30.00HARYORO, ] dtelak
3 3Pid Sus-TPEN20WIPT,| Do, URIP SUKARNY  52|L  |IndorKristg PHS | Pidar 1TahyS0.00 0 1| 1) 0] 0] 0] A 1| 1 0] 0] 0] 0] 0f 0f 0ffrahun |30.00E0CY RISOW dtelsk
4|126PI0BI20ISIPT.RER | SUPARND, SHME  d43|L  (Indonlslam| Poli |Pidar 3tah( 15000 0f 0 0] O] 1) 0p of of 1) 0 0 1) 1 1 1 0{1tzhun | 1500 MAMSUUD) dieiima
= 5| 172PID.SLISI2015!PT PER POSMA Z5\L |Indor|Kriste| idak {PidanStaba 1000 1) ) A 0 0 0] 0] 0) 0] 0f 1 0] 0] 0] 0] 0]5tahunf|1000) ANTHONY 5§ diclak
: | 186PI0.5USZ015IPT.PER KOSMANVITONIM - 34|L  |Indankristq asiste Pidan rabd 1000) 0 1 0 0] ) 0] O A 1 0] 0) 0] 0] 0f 0f 0fdtabun |3.000Nasanddin | drelsk
T|193PI0BOEIFT.PER | TAMICHANIAGO | 37|L |Indorlslam|PedgPidad Gkl 0] Of 1| 3] 1) 0] 0] O 0f 1 0] 0] 0] 0] 0 0f Of8bulan |  O[NASARUOO| dielsk
8| 198/PI0.SUISI2015! PTPER JMAY 47\L |Indor|BudHvidak |PidenPidan 0] 1) 1) 1| 0 0 0] 1| 1) 0] 0f 0f 0] 0] 0] 0] 0|Pidanam| 0] AHMAD SUM ditelak
3/ 193PI0EZ0ISIT.RER | DENNY BinAlmSY4  35|L |Indanlclam| Wirag Pidan 2tabd - 0] 1) 10 0] 0] 1 0] 0 1] 0f 0] 0) 0 1| 1| 0f 0}2tabunf| O AHYAD SUK dtelak
= 10| 200Pid. Sust20151PT.PER Jantra Hatlan J0|L |Indor|Fristg PHS Pidan3Tah1000) O] 1) A 0 0 0] 1) 0] 1) 0f 0f 0] 0] 0] 0] 0]3Tahun |1000) NASARUOD| diolak
1] 200PID. Susf20151PT PER SUTRIANTO ML |Indor|lsham| Bura Piden 8 T=h 8000 0] 1) 1| 0f 0 0] 1) 0] 1) 0f 0f 0] 0] 0] 0] 0)8tahun [800.0 Sumartona § dtelak
[ 12]203/PID.3US/205IPT PE{LEEHOANG STN | dd]L [View|BudHWakhPida]  0]1500 o[ [ o] o] 1] o[ of 1 1 of of of o] o] 1 o3 Tahun 1000 SUGENGRN diolsk
= 13| 204!PI0. 3USIZ0SIPT PEA JONSONNAINGGE  d6(L  |Indar|Krista Wirag Pidan 6 TaR 1000 1 1) O) O] O] 0 1 0f 0] O] 0] 1] 0f 0] 0] 06 Tahun |1000]ZAHERWAN] dialak
| 207IPI0.BIZ0SIPT RER (MUHAMMADEFEND  20[L  {Indor/lslam) tidak |Pidar feah 0| 0 3] 0] 0] 0 0f of of 1| 0] 1] 1) 1| 0f 0] 1|Bbulan |  O[KHARLISOM dieiima
= 15| 208!PI0. SUSI20SIPT PBA DODIANTON L |Indor|lsham| Wirag Piden 8 T=h 1000) 1) 1) 0f 0f 0 0] 1) 1) 0 0f 0f 1 0] 0] 0] 0}8 Tahun |1000]YULIUSMAN ditclk
: 16| 203PI0.BIZ0150PT RER |FAISALALSULLK | 2L |Indar|lslam) tidak |Pida 1Tk 0 0 0] O O 1 0f 1 3 11 0 1 0 0f 0 0] 01Tahun | O] Djumadi, 3H) dralak
s 17| 240PI0.5US2015/PT.PER DO CERMAWAN  23|L  {Indarlslam| Pl |Pidar 1 Tak1.0000 0f O 0] 0] 0 0f 1 0f 1| 0] 0] 1) 1| 0f 0] 0{7ahen | O[ANTHONY 3 dieiima
18] 210R0.SUSI2015PT. PEA HENGKISIMAMORY  33{L  {Indor]lslam| Pl (Pida 11 T2k 10000 0f 0] 0f 0] 0 0f 1) 0f 1 0f 0] 1] 1 0] 0 1|7tabun | 0]&HYA0SUK dierima
13| 212PI06200IPT.PER | CONTICHANDRE: | 52[L {IndorBuck Drek{Pidan2 Tak 0] 0 1 1] 0] 11 0] 11 00 1 00 00 [ 0] 0] 0f Dj2rahun | 0]Yohannes Efdiolak
20 215D SUSZ015/PT PEA PRASETIO A PRA] dd]L [Indorlslam] wiras{Pida{ah{1000] 0f of o 1] o o of of 1] of of 1] 1 of o 1dsaun [500]H Eman Md dreima
= = 21| 28PI0.5US12015! PT RBA BERNAT HUTABAR  44{L  |Indar|lslam) wirasPidardtahy 1000 1) 1) O] O) O 0f 1 3 0] 0] 0] 1 0f 1| 0] 05tabun |1000]EOCH RISON dialak
22| 19IRI0. 5US20150PT PEA FIKI FICARDO 25\L |Indor|lsham| Supil Pided taby 1000) 0] 0] O 0f 1 0] 1) 1) 0 0f 0f 1] 0] 0] 0] 0)5tshun |1000) CWIPRASET ditelak
23| 2200PI0.5USIZ0N5IPT PER IARNOBINDIRIN | 36{L {Indor]slam| Supi Pidan Ttk 1000] 0] O] O] 0 1 0] 1] 1) 0] 0 0 0 0] 1| | 0]1tahun 711000) Ol PRASET dtolak
24| 222PI0B20SIPTRER [VAN 3L |Indor] Kriste ‘WiragPidanZeaht 0] O 1| 1) 1 0 1) 0 0] 0] 0] 0 0] 0] 0] 0] 1[Zwhunf|  0|EOC RISON diolak
28] 225IP0. 30512015/ PT.PE FIANTONABABAN]  32|L |indor] Krist] Wiras pidar)31an{ 2000] 0] 1] o o] of of of [ 1| of of o] of o] o 0[3rhun | 2000 DJUMADI, 5] diolk
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4.2 Analisa

Metode klasifikasi k- Nearest Neighbor yang digunakan untuk memprediksi
putusan pengajuan banding terdakwa ini memiliki 4 proses utama yaitu data
selection, data cleaning, data transformation dan Klasifikasi dengan menggunakan
metode k- Nearest Neighbor. Hasil dari Kklasifikasi ini akan digunakan sebagai
pondasi untuk membangun aplikasi prediksi berbasis web. Untuk lebih jelasnya,
setiap langkah dari analisa ini akan dijelaskan dalam sub-bab di bawah ini. Adapun

tahapannya sebagai berikut :
4.2.1 Data Selection

Pada tahapan ini kita memilih data yang diperlukan untuk pengolahan data
mining. Tahapan ini sangat perlu dilakukan sebelum melakukan pengolahan data
mining. semua attribut diseleksi dan dipilih attribut yang akan dipakai, attribut
yang tidak digunakan dihapus. Pada data pengajuan bandung memiliki 30 attribut,
namun tidak semua atribut yang dipakai yaitu nomor putusan, nama terdakwa, jenis
kelamin, kebangsaan, agama, vonis pengadilan negeri, denda pengadilan negeri,

vonis pengadilan tinggi, denda pengadilan tinggi dan hakim.

a. Nomor putusan tidak dipakai untuk pengolahan data karena hanya
menunjukkan identitas dari Terdakwa dan diganti dengan nomor sehingga
nomor putusan dihapus.

b. Nama Terdakwa tidak dipakai untuk pengolahan data Karena nama tidak
berpengaruh sehingga dihapus.

c. Jenis kelamin tidak dipakai untuk pengolahan data Karena jenis kelamin
hanya menunjukkan gender Terdakwa laki — atau perempuan dan tidak
berpengaruh terhadap putusan sehingga jenis kelamin dihapus.

d. Kebangsaan tidak dipakai untuk pengolahan data Karena kebangsaan
hanya menunjukkan asal negara dari Terdakwa sehingga kebangsaan
dihapus.

e. Agama tidak dipakai untuk pengolahan data Karena agama hanya
menunjukkan agama dari Terdakwa sehingga agama dihapus,
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f. Vonis dan denda pengadilan negeri hanya keterangan menunjukkan berapa
lama Terdakwa di penjara dan berapa banyak denda yang harus dibayar dan

puljIq eydi

tidak berpengaruh terhadap putusan sehinggan vonis dan denda pengadilan

negeri dihapus.

n 16un

. Vonis dan denda pengadilan Tinggi hanya keterangan menunjukkan

Buepu
«

apakah mendapat keringanan dari pengadilan tinggi dari hukuman yang di

putuskan pengadilan negeri dan tidak berpengaruh terhadap putusan

Buepun-

sehinggan vonis dan denda pengadilan Tinggi dihapus.
Sehingga menyisakan 20 atrribut yang akan dipakai untuk pengolahan data mining
dengan metode k-Nearst Neighbor yaitu umur, pekerjaan , perkara, keadaan
memberatkan satu sampai delapan dan keadaan meringankan satu sampai delapan
dan putusan. Adapun seleksi data pada data pengajuan banding Terdakwa dapat
dilihat pada Tabel 4.3 berikut.

a "uelj

Tabel 4.3 Data Hasil Selection

o

213 BY

: ‘{ No Nama Umur| Pekergan Perkara KB 1|KB2|KB3|KB4|KB5|KBG6|KB7|KBB|KR1|KR2|KR3(KR 4(KR 5|KR 6{KR 7(KR B Putusan
\;‘ = 1| NURSAHIR 53| FHS Fidana Khusus il 1| o of 1| 1| o o o 1| o o o o o odtskk
— 2| BURHANUDCIN 38| Penyuluhan |pidana Khusus of 1| 1 1| o o o 1| 1| of of o of o o ofdtwsk
.'__ 3|Drh. URIP SUKARNC SZ|PNE Pidana Khusus 0 1 il o o o 1 1 il ol of o o o o odweak
» 4|SUPARNC, SH, M.H ag|Polri Pidana Khusus of of of of 1] of of of 1] of of 1| 1] 1f 1 ofditerima
= 5| POSMA 25|tidak t=tap |Pidana khuzus i i il of o o o o o o il o o o o odtolsk
@] ~ | KOEMAN YTONIIMMANY  34]asisten kepa|Pidana khusus of 1f of o 1 o o i 1| o] o o o] o o odwkk
‘__ s T 7| TAMI CHARIAGO 37|Pedagang  [Pidanz 0 1 1 il of o o 0O il of of o o o o odtekk
; __v B[ JIMMY 47|tidak tetap |Pidana Khusus il 1 1] o o o 1] i of o o o o o o odwak
= @ B|DEMNY Bin Alm SYAFMIR B 35| Wirsswasta |Fidanz 1 i) o of 1if o o 41| of o o0 © 1 il o o|ditolak
@ j; 10| kontra Hotlan JO|PNS Pidana khusus of 1f 1] o of o 1] o i| o] o o o] 0 o odtolak
,_— ; 11|SUTRIANTC 34| Buruh Pidana Khuszus 0 1 il of o 0 il o il ol of o o o o odtolak
= c 12|LEE HOANG 50N 24| Nakhoda KMPidana Khusus ol il of o 1| o o 1| 1| o o o o o i of#tslak
[0 13[JONEZON HAINGGOLAN 45| Wiraswasta |Pidana Khusus il 1 of o o o 1] o of o o 1| o] o o odwkk
_: : 14| MUHAMMALD EFENDI S1H 20|tidak tetap |Pidanz 0 il o o o o0 0 0 il o 1 1 il 0 0O 1|diterima
-j o 15|DCDI ANTONI 32| wiraswasta [Pidana khusues 1 1if o o o o i 1] o o o i o 9o 9o odwak
= : 15| FAISAL ALSULUK 21|tidak tetap |Pidana ol o o o il o 1 1 il o il ol o] of o ofdtesk
; % 17| DODY DERMAWAN 28| rolri Pidana Khusus o o] of of o 0O il o il o © 1 1| of o ofditerima
" 7) 1B|HENGKI SIMAMORA 33| Polri Pidana Khusus o o] of of o 0O il o il o © 1 il 0 0O 1|diterima
';7 ,..,‘ 13| CONTICHANDRA,; 52| Direktur PT. |Pidana 0 1 il 0 il 0 il o il o © 1| o o o odteak
. f: 20| PRASETIO AlS PRAS 44| wiraswasta |Pidanz Khusus of of o 1 o o o o 1| of o i i of o 1i|diterims
;. = 21|BERNAT HUT ABARAT 44| wiraswasta |Fidana Khusus il i of o o o 4] i of o o i o] 1 o odtolak
.: o 22| RIKI RICARDO 25| Supir Pidana Khusus ol o o o il 0 1 il of o © 1| ol o o odtolak
— ’_ 23| DIARNC BIN DIRIN 35| Supir Pidana khusus ol o o o il 0 1 il o o o o 0 1] 1| o|ditolak
Z - 24|YANI 53| wirazwasta [Pidana o 1] if 1] o] 1 o o o o o o o o o idwak
-;U 25(RIANTO NABABAN 32| Wirazwastza |pidana khusus of 1 o o o o o i 1| of o o of o o odtolk
oh i 26| INDRA KUSUMA 35/ umum pidzna khusus of if o 1] of o 1] o i| o o o o] 0 o odtolak
?— _ 27[ICNTRA HCTLAN 30| FNS pidana ol 0 il o 0 1 il o il o © il o] of o odtolk
;J;' o 28| Drs. RUSDI 50|FHE Fidana of of of of 1f o 1| 1| 1| o o o of o o ofditckk
o (’ 25| FERNANDA FUTRA 27| FOLRI Pidana khusus o of o 0O il 0 il o il of of o o o o odtekk
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4.2.2 Data Cleaning

Pada tahap ini dilakukan pembersihan data apabila ada data yang missing values
(data yang kosong) ,data outlier atau data yang berlebihan dari data- data yang ada
dan data ganda. Pada tahap ini juga dilakukan penghapusan data yang umur
Terdakwanya di bawah 17 tahun karena arena penelitian ini membatasi bahwa umur
yang dipakai hanya di atas 17 tahun. Pengecekan dilakukan secara manual dengan
melihat satu persatu dari data pengajuan banding, pada data ini terdapat data
missing values, data ganda dan data yang umur Terdakwa dibawah 18 tahun
dihapus, sedangkan data yang ganda dihapus salah satunya. Setelah dilakukan

pembersihan data, dari data awal 988 hanya tinggal 986 data.
4.2.3 Data Transformation dan Normalisasi Data

Pada tahap ini dilakukan transformasi data yaitu mengubah tipe data dari text
menjadi numerik, tujuannya supaya data pengajuan banding dapat diolah dengan

algoritma k-Nears Neighbor (KNN). Berikut adalah attribut yang di transformasi :

a. Umur dilakukan transformasi Karena angkanya terlalu besar agar sebaran
data tidak terlalu besar, nilai minimum dari umur adalah 18 tahun dan nilai

maksimum umur adalah 78 dapat dilihat pada Persamaan (2.1)

i _ 53-18 _

V= e (1-0)+0
i _ 35

L

vi= 0.583

b. Pekerjaan dikategorikan menjadi tiga yaitu PNS, umum dan POLRI.
Transformasi yang dilakukan pada attribut ini adalah dengan
menginisialisasikan PNS dengan 3 dan umum dengan 2 dan POLRI 1. Agar
sebaran data berada pada rentang [0-1] maka dilakukan normalisasi

pekerjaan yaitu nilai minimumnya adalah 1 dan nilai maksimum adalah 3.

V-8
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Dapat dilihat pada Persamaan (2.1)
i 3-1
GRS

v 1-0+0

c. Perkara dikategori menjadi 2 yaitu pidana khusus dan pidana. Transformasi

yang dilakukan pada attribut ini adalah dengan menginisialisasikan pidana
dengan 1 dan pidana khusus 2. Agar sebaran data perkara berada pada
rentang [0-1] maka dilakukan normalisasi pekerjaan vyaitu nilai
minimumnya adalah 1 dan nilai maksimum adalah 2. Dapat dilihat pada
Persamaan (2.1)

i 2—1
T (2-1)

1-0+0

Putusan dikategorikan menjadi dua yaitu diterima dan ditolak. Transformasi
yang dilakukan pada attribut ini adalah dengan menginisialisasikan diterima
dengan 1 dan ditolak dengan 0.

Setelah melalui berbagai langkah-langkah pada proses transformasi maka di

dapatlah hasil dari mentranformasikan data latih yang berjumlah 986 data menjadi

seperti pada tabel di bawah ini tabel hasil dari transformasi data Tabel 4.4

V-9
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o £ Tabel 4.4 Data Hasil Transformation
Q) =
= ]
a
te} 3
= = no[Mama Umur |pekedrerkdkE 1 [KE 2 [kE3 KB4 [kES [KEE [KE7 [KEE KR L [KR 2 [kA 3 [KRL [KR S [KA & [KR 7 [KRE [Putuzan
D = 1[nursaHR ose3zaa] 1| 1| 1| 1| o o i i o o e i o o o o] o oldnelk
:‘:‘:“ 2| BURHAMUDDIN 03] 05 1 [x] 1] 1 1 a [x] [x] 1 1 [a] [x] [x] a a [a] olditolak
S 3| Drh. URIP SUKARND| 05556657 1 1 [ 1] 1 a a [1] 1] 1] 1 1] [1] [1] [1] [1] 1] Ofdolak
= @ alsuparno, shomb [ostsssr] o] 1] ol ol ol o] 1] ol ol o] 1] ol el a] i 1] i oldnerma
.-’ (o 5| POSRA 0.116667| 0S5 1 1 1] 1 a a [x] [x] [a] a [a] 1] [x] a a [a] olditolak
‘(:\. e | 6| KOSMANVITONI IM| D 266667 05 1 [ 1] 1] a 1 [1] [1] 1] 1 1] [1] [1] [1] [1] 1] Ofdolak
o g_ 7| TaMI CHANIAGD 0316667 05 a [+ 1] 1 1 a [ [ 0| 1 0| [ [ a a 0| Ofdiolak
o 5 E oagszaa] os| 1] i il il ol el e i i el o el e o] e[ ol ofdetak
— { @ | 2| DENNY Ein Alm SYAa] 03283333 05 a 1 1] [a] a 1 [x] [x] 1 a [a] [x] [x] 1 1 [a] olditolak
% IC 10| bontra Hotlan 0.2 1 1 1] 1] 1] [1] [1] [1] 1] 1] 1 1] [1] [1] [1] [1] 1] Ofdolak
i = 11|SUTRIANTD 0266667 05 1 [+ 1] 1 a a [ 1] 0| 1 0| [ [ a a 0| Ofdiolak
:—)- g' 12| LEE HOANG 50N 0.433333| 05 1 [x] 1] [a] a 1 [x] [x] 1 1 [a] [x] [x] a a 1 olditolak
";] - 13{MONSDON NAINGGOL 0486667 05 1 1 1] 1] a [1] [1] 1] 1] a 1] [1] 1] [1] [1] 1] Ofdolak
‘: «Q 14| MUHAMMAD EFEND 0033333 05 a 2] 1] 0| a a [ [ 0| 1 0| 1] 1] 1 a 0| 1|diterima
:;] 15| D01 ANTONI 03233333| 05 1 1] 1] 0| a a [ 1] 1] a 0| [ 1] a a 0| afdralak
: 15| FAISAL ALS ULUEK 0.05( 05 a | ] 0| o 1 ] 1] 1 1 0| 1] ] o a 0| Oldolak
;_-.‘ 17| DDDY DERMAWAN | 0.1E3333 [1] 1 1] [1] 1] [1] [1] [1] 1] 1] 1 1] [1] 1] 1 [1] 1] O|dterima
— 15| HENGKI SIMANMDRA| 0.25| a 1 2] [ 0| a a [ 1] 0| 1 0| [ 1] 1 a 0| 1|diterima
> 19| CONTI CHANDR & 0566667 05 a [+ 1] 1 a 1 [ 1] 0| 1 0| [ 1] a a 0| afdralak
’_1 20| PRASETIO Al PRAS | 0.433333| 05 1 1] [1] 1] 1 [1] [1] [1] 1] 1 1] [1] 1] 1 [1] 1] 1|diterima
<;f 21| BERNAT HUTABARA] 0433333 05 1 1] 1] 0| a a [ 1] 1] a 0| [ 1] a 1 0| Ofdiolak
O 22| RIKI RICARDD 0.116667| 05 1 [+ (o] 1] a 1 [ 1] 1] a 0| [ 1] a a 0| afdralak
= 23| DIARND EIN DIRIN 03| 05 1 2] 2] 0| 2] 1 2] 1] 1] 2] 0| 2] 2] 2] 1 0| ofdmolak
,; 24| TaNI 0583333| 05 a 2] 1] 1] 1 a 1] 1] 1] 2] 1] 1] 1] 1] a 1] Ifdrolak
'_' 25| RIANTO NAEABAN 03233333| 05 1 2] 1] 0| a a [ [ 1] 1 0| [ [ a a 0| Ofdiolak
E_ 25| INDR& KUSUMA 03283333| 05 1 2] 1] 0| 1 a [ 1] 0| 1 0| [ [ a a 0| afdralak
- 27| FONTRA HOTLAN 0.2 1 a 2] 2] 1] 2] a 1] 1] 0| 1 0| 2] 1] 2] a 0| ofdmolak
f:’. 28| Drs. RUSDI 0533333 1 a 2] 1] 1] 1] 1 1] 1] 1] 1 1] 1] 1] 1] a 1] Ofdolak
T ; 29| FERMNANDA PUTRA 0.15 a 1 2] [ 0| a 1 [ 1] 0| 1 0| [ [ a a 0| afdralak
Ay 30| FREDY FERDIANTO 0383333| 05 1 2] 2] 0| 2] 1 2] 2] 0| 1 1] 2] 2] 2] a 0| 1|dterima
_'? 31| DEDEK KUR NIAWAN| o] 05 ] =] 1] (] [] ] 1] 2] (] 1 (] 1] 2] [] ] (] 1|drterima
@ 32| Muhammad Taufik 0| 05 a 0| 1] [1] 1] a 1] [1] [1] 1 [1] 1] [1] 1] a [1] ofdalak

ued

]
+

4.2.4 Klasifikasi dengan k- Nearest Neighbor

Berdasarkan data dan atribut yang telah didapatkan pada proses

sebelumnya, maka pada bagian ini akan dijelaskan bagaimana penggunaan metode

usl uep uyuwn
f |

k="Nearest Neighbor dalam klasifikasi data tersebut. Untuk melakukan klasifikasi,

1 : diperlukan data latih sebagai data pembelajaran untuk menentukan label kelas pada
: j data uji. Data latih yang digunakan adalah data latih yang telah melewati proses
: g cleaning dan transformation yang terdapat pada Tabel di bawah ini:

g Berikut tabel pengambilan 986 data latih yang akan di jadikan perhitungan manual

S ; dapat dilihat pada Tabel 4.5.

\
«
-

uenel

‘yejesew njens
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Tabel 4.5 Data Latih Perhitungan Manual 986

Buepupn 1Bunpuipg edin j¥eH

No |Nama Umur |pekerPerkg KB 1 [KB2 |KB 3 (KB4 |KBS |KBE [KB7 [KBE|(KR1 |KR2 KR 3 |KR4 |KR5|KR& |KR7 |KRE |Putusan
1|NURSAHIR 0583 1 ditalzk
2|BURHANUDDIN 0300 05 ditalzk
3|0rh. URIP SUKARND| 0567 1 ditalzk
4|SUPARMO, SH, MH | 0517 O diterima
5|POSMA 0.117| 0.5 ditolzk
G|KOSMANVITONI IM| 0.267) 0.5 ditolzk
7|TAMI CHANIAGD 0317 05 ditalzk

Y S|InAnAY 0483 05 ditalzk
g 9|DENNY Bin Alm SYA] 0283 05 ditalzk
o 10{Jontra Hotlan 0.200 1 ditolak
“:'i 11[SUTRIANTD 0267 05 ditalzk
Q

12|LEE HOANG 50N 0433) 05 ditolak

13|JONSON NAINGGOL 0457) 05 ditolak
14|MUHAMMAD EFEND 0.033| 0.5 diterima
15(DC01ANTONI 0233 0.5 ditolsk
15[FAISAL ALS ULUK 0050 0.5 ditalzk
17|000Y DERMAWAN | 0.183 0 diterima
13|HENGKI SIMAMORA| 0250 0 diterima
13|CONTI CHANDRA; 0587) 0.5 ditolak
20|PRAZETIO Als PRAS | 0433] 0.5 diterima
21|BERMAT HUTABARA] 0433 0.5 ditalzk
22|RIKI RICARDO 0.117) 05 ditolak
23|DIARNO BINDIRIN | 0300) 05 ditolak
24[YANI 0583 0.5 ditolak

ditolzk
ditolak
ditolak
ditolzk
ditolzk
diterima

25|RIANTOMABABAN | 0233) 05
256(IMNDRA KUSUMA 0283 0.5
27 |JONTRA HOTLAN 0200 1
28|Drs. RUSDI 0533 1
29|FERNANDAPUTRA | 0.150 0
30|FREDY FERDIANTO | 0.383) 05

HHODI—!I—\D»—:»—:I—:I—!D»—\»—:DI—!DI—\»—\»—:I—:ub—tt;wl—il—il—ib—ib—tl—ra'
:DOOHQDHUODDHOUDQDDOD—'I—'Ol—il—iQHDl—‘l—ti
iDHD—'I—'HDDD—'D—'I—'DHD—TD—'I—'I—‘DI—‘UI—'I—'UHC’DDDD—"UQ
-HHD—'I—'HHDUC’QI—‘HD—TD—'I—'QI—‘DHI—'I—'UUD—'I—‘DI—"D—"D—'Q
iDUC’I—'DDDUD—'I—'I—‘I—‘D—TD—'QI—‘I—‘I—‘UOQUUC’DDI—"UUQ

diterima

=]
=]
=
=]
=]
=
=]
=
=]
. i
=]
=]
=]
=]
=]
=]
[

985[RIETIWAN 0487 0.5

Berdasarkan data yang telah dilakukan pada proses knowledge discovery in

data (KDD), maka pada tahap ini di jelaskan bagaimana menggunakan metode K-

we|e

Nearest Neighbor (KNN) untuk memprediksi data pengajuan banding terdakwa.

Berikut ini akan di jelaskan langkah-langkah dalam tahapan Data Mining,

2de ynjuag

data yang digunakan merupakan data inisialisasi tahapan menggunakan metode K-

Nearest Neighbor.

1e) unde

1. Pertama tentukan parameter K (jumlah tetangga terdekat), nilai k yang

di gunakan saat perhitungan manual adalah 7.

S NIN uizl ed
1y uesinuad

C
o]
N

Menghitung kuadrat jarak Euclidean (query instance) masing-masing

n

A

= \_i =

objek terhadap data sampel yang diberikan.

|
neje

nery

3. Kemudian mengurutkan jarak tersebut ke dalam kelompok yang

memiliki Euclidean terkecil.

uenelun

4. Mengumpulkan kategori y berdasarkan nilai K atau dengan cara

niens

mengambil data tetangga terdekat.

LU

‘yejese
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Tahap berikutnya adalah melakukan pengolahan data latih dengan data uji
dengan menghitung jarak Euclidean (query instance). Euclidean merupakan
tahapan mencari jarak terdekat antara data satu dengan data yang lain. Berikut
perhitungan Euclidean antar data latih dengan data uji, adapun data uji yang akan
di-prediksi adalah data baru yang nilai kelasnya belum di ketahui hasilnya. Berikut
adalah data uji yang akan di prediksi terdapat pada Tabel 4.6.

Tabel 4.6 Data Uji yang akan diprediksi

No |Nama Umur |peke{Perk| KB 1 |KE 2|KE 3[KE4 |KBS [KEG|KE7|KE S|KR 1|KR 2| KR 2 |KR 4[KR 5|KR 6| kR 7]|KR & | Putusan

1{JONSOMN NAINGGOLAN | 04870 050 Y 1) 1| O O o o i oOf o o o 1j o o o 02

Pada data di atas umur Jonson Nainggolan adalah 0.467 ini di karenakan
nilai umur jonson yang sebenarnya 46 setelah melewati tahap normalisasi maka
umur saudara Jonson Nainggolan menjadi 0.467. Setelah semua data latih dan uji
sudah di rumuskan, maka tahap selanjutnya mencari jarak terdekat data satu dengan

data lainnya untuk menemukan data terbaru dengan menggunakan Persamaan (2.2).

Mencari Euclidean data latih 1 dengan data uji menggunakan Persamaan (2.2)
d (datalatihl, data uji)

(0583 —-0.467)2+(1—-05)2+(1—-1D?+ (1 —-1)2+
1-1D240-02+0—-02+(1-02+1-0)2+(0—-1>+
0-024+0-02+1-0)24+(0—=0)>+(0-1)2
+(0—-0)2+(0—-0)2+(0—-0)2+(0-0)?

d-(datalatihl, data uji) =2.294

Mencari Euclidean data latih 2 dengan data uji menggunakan Persamaan (2.2)
d (datalatih2,data uji)

(0.3—-0.467)24+(05-05)2+ (1 -12+(0—-1?%+
A-D2+(1-02+(1-02+(0-0)2+(0—-0)2+(0—-1)2+
(1-02+(1-0)2+(0-0)+(0—-0)2+ (0—1)2
+(0—-0)24+(0-0)2+(0—-0)2 + (0 —0)?

d(datalatih2, datauji) = 2.650
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Mencari Euclidean data latih 3 dengan data uji menggunakan Persamaan (2.2)
d (datalatih3, data uji)

(0.567 —0.467)2+(1—-05)2+ (1-1)2+(0—-1)2 +
1-1)2+@1-024+0-024+0-02+(0-0)2+(1-1)2+
(1-02+(1-0)2+(0-0)2+(0—-0)2+ (0—1)2
+(0—-0)2+(0-0)2+(0-0)2+(0-0)?

d-(data3,databaru) = 2.293

Mencari Euclidean data latih 4 dengan data uji menggunakan Persamaan (2.2)
d (datalatih4, data uji)

(0.517 — 0.467)2 + (0—-05)2+ (1 —-1)2+ (0 —1)? +
O0-1D2+0-024+0-02+(1-02+(0—-0)2+(0—-1)2+
(0-02+(1-02+(0-0)2+(0-0)2+(1-1)2
+(1-0)2+(1-0)2+(1-0)2+(0-0)?

d (data4,databaru) = 2.872

Mencari Euclidean data latih 5 dengan data uji menggunakan Persamaan (2.2)
d (datalatih5, data uji)

(0117 = 0.467)2 4+ (0.5—-05)2+ (1 — 12+ (1 —1)2 +
1-1)2+0-024+0-02%24+0-024+(0-0)2+(0-1)2+
0—-0)24+(0-02+(0—-02+(1-0)2+(0-1)2
+(0—-0)2+(0—-0)2+(0—-0)2+(0—-0)2

d(data5,databaru) = 2.030

Mencari Euclidean data latih 6 dengan data uji menggunakan Persamaan (2.2)

d (datalatih6, data uji)

(0.267 — 0.467)2 4+ (0.5—-05)2+ (1 -2+ (0—1)2 +
1-1D24+0-024+0—-0)2+(1-02+(0—-0)2+((0—-1)2+
1-002+(1-02+0—-0)24+((0—-0)2+(0-1)2
+(0—-0)24+(0-0)2+(0-0)2+(0-0)?

d-(data6,databaru) = 2.457
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Mencari Euclidean data latih 7 dengan data uji menggunakan Persamaan (2.2)

Suele|iq ‘|

d (datalatih7,data uji)

(0.317 — 0.467)?2 + (0.5-0.5)2+ (0—1)2 + (0 - 1)2 +
1-1)2+1-024+(1-024+0-0)2+(0-0)2+(0-1)2+
(0-0)2+(1-0)2+(0-0)2+(0—0)2+ (0—1)2
+(0—-0)2+(0-0)2+(0-0)2+(0-0)?

d-(data7,databaru) = 2.65

od")uepun-ﬁuepun 1IBunpuiig eld1] ¥eH

Mencari Euclidean data latih 8 dengan data uji menggunakan Persamaan (2.2)

d (datalatih8, data uji)

(0.483 —0.467)2 +(0.5—-05)2+(1-1)2+(1-1)2% +
1-1)2+1-02+4+0-024+0—-02+(0-0)2+(1-1)2+
(1-0)2+(0-0)2+(0-0)2+(0—-0)2+ (0—1)2
+(0—-0)24+(0-0)2+(0-0)2+(0-0)?

luey 1ul siny eAURY ynunjas neje ueibegas dinbusu |

> C 3

m ; g J d (data8,databaru) = 1.732

% 3 E S 9. Mencari Euclidean data latih 9 dengan data uji menggunakan Persamaan (2.2)

J DE D

5_\_ Qo= d (datalatih9, data uji)

g 88 (0.283 — 0.467)% + (0.5 — 0.5)2 + (0 — 1)2 + (1 — 1)2 +

= S 1-1D2+0-02+0-02+(1-0)2+(0-0)2+(0-1)2+

o 3 3 (1-024(0=-0)2+(0-0)2+(0—-0)%+ (0—1)?

5 =3 +(1-0)2+(1-0)2+(0-0)2+(0—0)?

= oo

2 f ; d-(data9, databaru) = 2.652

; 7 10. Mencari Euclidean data latih 10 dengan data uji menggunakan Persamaan (2.2)
? d (datalatih10, data uji)

uelode|

(0.2-0.467)2+(1-05)?+(1-1D2+(0-1)2+
1-1D24+(1-02+(0-02+(0-0)2+(0-02+1-1)2+
(0-0)2+(1—-0)2+(0—-0)2+(0-0)2+ (0—1)2
+(0—-0)24+(0-0)2+(0-0)2+(0-0)?

d{(datal0,databaru) = 2.078

Jumlah data latih pada penelitian ini mencapai 986 data latih, maka

‘nery e¥sng NjN wizi eduey undede

perhitungan manual skip lansung menuju data ke-986 untuk di cari nilai Euclidean.

‘yejesew njens uenelun neje ynuy uesijnuad
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1. Mencari Euclidean data latih 986 dengan data uji menggunakan persamaan (2.2)
d (datalatih986, data uji)

(0.467 — 0.467)2 4+ (0.5- 052+ (0 -2+ (0 - 1% +
1-1D2+0-02+(0-02+(1-02+0-02+1-1)2+
(0-0)2+(1-0)2+(0-0)2+(0—0)2+ (0—1)2
+(0—-0)24+(0-0)2+(0—-0)2+ (1 -0)?

d-(data986,databaru) = 2.449

Buepun-6uepun 1Bunpulg eldin ¥eH

Setelah menghitung satu persatu 986 data latih dengan data baru untuk
mencari nilai Euclidean, tahapan selanjutnya adalah mengurutkan objek-objek
tersebut ke dalam kelompok yang mempunyai jarak Euclidean terkecil ke
kelompok yang memiliki jarak Euclidean terbesar. Berikut tabel nilai Euclidean ke

986 data yang telah di hitung sebelumnya pada Tabel 4.7.

Tabel 4.7 Nilai Euclidean 986 Data

Nama Data Euclidean Kelas
; Data 1, databaru 2.294 ditolak
i‘ Data 2, databaru 2.650 ditolak
I f Data 3, databaru 2.293 ditolak
i % 5 Data 4, databaru 2.872 diterima
* ”: g Data 5, databaru 2.030 ditolak
E E = Data 6, databaru 2.457 ditolak
: j 7:“ Data 7, databaru 2.65 ditolak
“: ] § Data 8, databaru 1.732 ditolak
: : . Data 9, databaru 2.652 ditolak
; g Data 10, databaru 2.078 ditolak
ir: z Data 988, databaru 2.449 diterima
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Tahap selanjutnya menyeleksi Euclidean terkecil ke kelompok yang

memiliki jarak Euclidean terbesar dari nilai objek pada jangkauan k, hal ini

uenelun

ditakukan karena nilai k yang digunakan adalah 7 untuk perhitungan manual ini,

| njens

maka data yang memiliki jarak jangkauan di luar nilai k tidak terseleksi.
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Berikut adalah tabel hasil seleksi data Euclidean terkecil ke jarak Euclidean
terbesar dengan mengunakan nilai k=7 dapat dilihat Tabel 4.8

Tabel 4.8 Data Euclidean terkecil ke jarak Euclidean terbesar

No | Euclidean Kelas

1 0 Ditolak
2 0.527222222 Ditolak
3 1.000555556 Ditolak
4 1.00125 Diterima
5 1.500138889 Ditolak
6 1.641805556 Diterima
7 2.003472222 Ditolak
8 2.003472222 Ditolak
9 2.008888889 Ditolak
10 | 2.016805556 Ditolak
988 | 2.016805556 Diterima

Dengan menggunakan kategori Nearest Neighbor yang mayoritas,
berdasarkan urutan nilai Euclidean terkecil yang telah dihitung, maka dapat di
simpulkan bahwa 7 data Euclidean terkecil terdapat 2 kelas diterima dan 5 kelas
ditolak, maka nilai data baru berada pada kelas ditolak di karenakan mayoritas data

berda pada kelas ditolak.

Berikut tabel hasil prediksi data baru yang masuk kategori kelas ditolak
Tabel 4.9
Tabel 4.9 Hasil Prediksi

No |Nama Umur |pekeqPerk| KB 1|KB2|KB 3| KB4 |KBS [KB&|KB7(KB B[KR 1{KR2{KR 3 [KR 4|KR5[KR &|KR 7|KR 8 | Putusan
1{JONSOM NAINGGOLAN [ 0467 05 1) 1) 1) Q] O O 0 1 of 0 0 of 1if 0] 0 0 0ditokk

Berdasarkan pada Tabel 4.6 data dengan nama Jonson Nainggolan berada
pada kategori ditolak, jadi prediksi pengajuan Banding terdakwa dengan metode k-

Nearest Neighbor (KNN) telah berhasil dilakukan sesuai dengan target.

IV-16



1VIH VASNS NIN

‘nery eysng NN uizi eduey undede ynjuaq wejep iUl sijn} eAley yninjas neje ueibegas yelueqiadwaw uep uejwnwnbuaw Buele|iq 'z

‘nery eysng NiN Jelem BueA uebunuaday uexibniaw yepy uednnbuad “q

‘yejesew nens uenelun neje ynuy uesinuad ‘uelode| ueunsnAuad ‘yeiw) eAiey uesinuad ‘uenjguad ‘ueyipipuad uebunuaday ynmun eAuey uednnbusad e

Ors

IE@.
1=

JJaquins ueyIngaAusw uep ueywnuesusaw eduey 1ul sin A1y yninas neje ueibegas dinbusw bBuele|iq |

2,
Sy

Buepun-Buepun 1Bunpuijg edio yeH

®)
.

4{3 Analisa Fungsional

Anallsa fungsional akan menjelaskan mengenai perancangan aplikasi yang akan

d}bangun menggunakan Flowchart.
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1 Flowchart

Flowchart aplikasi prediksi ini dapat dilihat pada Gambar 4.6.

FLOWCHART APLIKASI PREDIKSI PUTUSAN PENGAJUAN
BANDING TERDAKWA MENGGUNAKAN METODE KNN
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Gambar 4.6 Flowchart

Pada Gambarl 4.6 Flowchart akan menunjukkan bagaimana aplikasi

b‘g;rjalan ketika digunakan. Pada Flowchart akan diperlihatkan alur dari proses yang

BNy
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Iakukan prediksi terhadap putusan pengajuan banding terdakwa.

akukan oleh pengguna dalam menggunakan aplikasi. Alur tersebut berupa proses
ika pengguna melakukan pengelolaan data didalam aplikasi yang bertujuan
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4.4

Perancangan Tabel

Perancangan tabel dapat dilakukan dengan menggunakan analisa sebagai

rujukan atau bahan acuan. Berikut adalah perancangan tabel pada penelitian ini.

Tabel Data
Nama : data
Deskripsi

Primary key : datlD

: Berisi keseluruhan data yang dapat mengakses system

Penjelasan struktur tabel data dapat dilihat selengkapnya pada Tabel 4.12.

Tabel 4.10 Struktur Tabel data

Tipe Dan Panjang

No Nama Field Data Null Keterangan
1 datID Int (11) Not Null Primary key
2 datPekerjaan enum (UMUM, Not Null

PNS, POLRI)
3 datUmur Int (3) Not Null
4 datPerkara enum (Pidana, Not Null
Pidana Khusus)
5 | datKeadaanMemberatkan Varchar (100) Not Null
6 | datKeadaanMeringankan Varchar (100) Not Null
7 datPutusan enum (Ditolak, Yes
Diterima)
8 datType enum (Latih, Uji) Not Null
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4.5 Perancangan Antarmuka

-~

g Adapun rancangan antarmuka dari aplikasi Prediksi Putusan Pengajuan

Banding Terdakwa dengan Metode k-Nears Neighbor (KNN) dapat dilihat pada

G%mbar 4.7

Aplikasi Prediksi Pengajuan Banding Terdakwa dengan Menggunakan k-Nears Neighbour (KNN)

Data Uj [ Tombh |

Search

Aksi Nama Umur Pekerjaan Perkara Keadaan Memberatkan Keadaan Meringankan

DATA

Prediksi

Penguijian (Confusion Matrix)

Pilih Persentase Data Pengujian

Data Latih [ Tombsh |

Search

Aksi Nama Umur Pekerjaan Perkara Keadaan Memberatkan | Keadaan Meringankan Putusan

DATA

@HARDAN SYAH_11251105001

Gambar 4.7 Perancangan Antarmuka.
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